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Boliim 1. Karmasik ornekler

Asagidaki karmasik 6rnek 6zellikleri SPSS Statistics Premium Edition or the Complex Samples
secenegiicinde yer alir.

Karmasik Ornekler Yordamlara Giris

Geleneksel yazilim paketlerindeki analitik prosediirlerin dogustan gelen bir varsayimi, bir veri
dosyasindaki gozlemlerin, faiz poptilasyonundan basit bir rasgele 6rnegi temsil ettigi anlamina gelir. Bu
varsayim, hem dusuk maliyetli, hem de érnekleri daha yapisal bir sekilde elde etmek icin uygun bultan,
artan sayida sirket ve arastirma gorevlisi icin uygun degildir.

Complex Samples secenegi, karmasik bir tasarima gore bir 6rnek se¢cmenizi ve tasarim belirtimlerini veri
analizine dahil etmenizi saglar; boylece, sonuclarinizin gecerli olmasini saglar.

Karmasik Orneklerin Ozellikleri

Karmasik bir 6rnek, pek cok yoénden basit bir rasgele érnekten farkli olabilir. Basit bir rasgele ornekte,
tek tek 6rnekleme birimleri, esit olasilik ile rasgele ve degistirme (WOR) dogrudan tiim poptilasyondan
secilidir. Buna karsilik olarak, belirli bir karmasik 6rnek asagidaki 6zelliklerden bazilarina ya da tiimiine
sahip olabilir:

Onaylama. Askili 6rnekleme, orneklerin, ntifusun st Giste binmeyen alt gruplari ya da strata icinde
bagimsiz olarak secilmesini icerir. Ornegin, strata sosyoekonomik gruplar, is kategorileri, yas gruplari ya
da etnik gruplar olabilir. Katlama ile, ilgilendiginiz alt gruplar icin yeterli 6rnek boyutlari oldugundan,
genel tahminlerin kesinligini iyilestirebilir ve stratum 'dan stratum' a kadar farkli drnekleme yontemlerini
kullanabilirsiniz.

Kiimeleme. Kiime érnekleme, érnekleme birimi ya da kiime gruplarinin secilmesini icerir. Ornegin,
kiimeler okul, hastane veya cografi alanlar olabilir ve 6rnekleme birimleri 6grenci, hasta ya da vatandas
olabilir. Kimeleme, cok asamali tasarimlar ve alan (cografi) 6rneklerinde yaygindir.

Birden cok asama. Coklu asama 6rneklemesinde, kiimelere dayali olarak birinci asama 6rnegi seciniz.
Daha sonra secilen kiimelerden alt &rnekleri cizerek ikinci asamali bir rnek olusturursun. Ikinci asama
érnegi alt kiimeleri temel aldiysa, drnege (ciinci bir asama ekleyebilirsiniz. Ornegin, bir anketin ilk
asamasinda, sehirlerin bir 6rnegi cizilebilecektir. Sonra, secilen sehirlerden hanehaneler 6rneklenebilir.
Son olarak, secilen hanelerden, bireyler tozlatabilirler. Ornekleme ve Analiz Hazirlik sihirbazlari, bir
tasarimda ¢ asamayi belirtmenize olanak saglar.

Rasgele olmayan 6rnekleme. Rasgele secim elde edilmesi zor oldugunda, birimler sistematik olarak
orneklenebilir (sabit bir aralikta) ya da sirayla 6rneklenebilir.

Esit olmayan secim olasiliklari. Esit olmayan birim sayisiniiceren kiimeleri 6érneklediginde, bir
kiimenin secim olasiligini icerdigi birimlerin orantisina esit hale getirmek icin olasilik oranli-boyut

(PPS) 6rneklemesini kullanabilirsiniz. PPS 6rneklemesi, birimleri secmek icin daha genel agirliklandirma
semalarini da kullanabilir.

Kisitlamasiz drnekleme. Kisitlamasiz 6rnekleme, degistirme (WR) ile birimleri secer. Bu nedenle, 6rnek
icin bir birim i¢in bir kereden fazla secilebilir.

Ornekleme agirliklari. Ornekleme agirliklari, karmasik bir 6rnek cizilirken otomatik olarak hesaplanir
ve ideal olarak, her bir 6rnekleme biriminin hedef popilasyonda temsil ettigi "siklik" a karsilik gelir.
Bu nedenle, drnekteki agirliklarin toplami, doldurma boyutunu tahmin etmelidir. Karmasik Ornekler
¢6zimleme yordamlari, karmasik bir 6rnegi dogru sekilde ¢ozimlemek icin 6rnekleme agirliklarini
gerektirir. Bu agirliklarin tamamen Karmasik Ornekler secenegi dahilinde kullanilmasi gerektigini ve
agirliklari vaka cogaltmalari olarak degerlendiren Agirlik Vakalari yordami araciligiyla diger analitik

yordamlariyla kullanilmamasi gerektigini unutmayin.



Karmasik Ornek Yordamlarin Kullanimi

Karmasik Ornekler prosediirleri kullaniminiz, sizin 6zel gereksinimlerinize baglidir. Birincil kullanici tipleri
sunlardir:

* Anketleri karmasik tasarimlara gore planlayin ve daha sonra analiz etmek icin biiylk olasilikla analiz
edin. Suriyeliler icin birincil ara¢ Ornekleme Sihirbazi' dir.

« Karmasik tasarimlara gére daha énce elde edilen érnek veri dosyalarini analiz edin. Karmasik Ornekler
¢6ziimleme yordamlarini kullanmadan énce, Coziimleme Hazirlik Sihirbazi' nin kullanilmasi gerekebilir.

Hangi kullanici tipine sahip olursa olsun, Karmasik Ornekler yordamina tasarim bilgileri saglamaniz
gerekir. Bu bilgiler, kolay yeniden kullanim igin bir plan dosyasi icinde saklanir.

Dosyalari Planla
Plan dosyas! karmasik érnek belirtimleri icerir. Iki tip plan dosyasi vardir:

Ornekleme plani. Ornekleme sihirbazinda verilen belirtimler, karmasik bir 6rnegi cizmek icin kullanilan bir
érnek tasarimi tanimlar. Ornekleme plani dosyasi bu belirtimleri icerir. Ornekleme plani dosyasi, belirtilen
ornek tasarima uygun tahmin yéntemlerini kullanan bir varsayilan analiz plani da igerir.

Coziimleme plani. Bu plan dosyasi, karmasik bir 6rnek igin varyans tahminlerini dogru bir sekilde
hesaplamak icin Karmasik Ornekler céziimleme yordamlariyla gereken bilgileri icerir. Plan, 6rnek yapiyi,
her asama icin tahmin ydntemlerini ve 6rnek agirliklar gibi gerekli degiskenlere basvurularini igerir.
Goziimleme Hazirligi Sihirbazi, céziimleme planlari yaratmanizi ve diizenlemenizi saglar.

Asagidakiler de icinde olmak Uizere, bir plan dosyasinda belirtimlerinizi saklamaya iliskin birkag avantaj
vardir:

- Birarastirma ya da coklu asama 6rnekleme planinin birinci asamasini belirleyebilir ve birinci asama
birimlerini simdi gizebilir, ikinci asamaya iliskin 6rnekleme birimleriyle ilgili bilgileri toplayabilir ve
ornekleme planini ikinci asamayi igerecek sekilde degistirebilirler.

. Ornekleme_ plani dosyasina erisimi olmayan bir analist, bir ¢c6ztimleme planini belirtebilir ve her
Karmasik Ornek ¢oziimleme yordamindan bu plana basvuruda bulunur.

- Buytk olgekli genel kullanim 6rneklerinden olusan bir tasarimci, 6rnekleme plani dosyasini
yayinlayabilir, bu da analistlere iliskin yonergeleri basitlestirir ve her bir analistin kendi analiz planlarini
belirtmesi geregini ortadan kaldirir.

Ek Okuma Degerleri
Ornekleme teknikleriyle ilgili daha fazla bilgi icin asagidaki metinleri kullanin:
Cochran, W. G. 1977. Ornekleme Teknikleri, 3rd . New York: John Wiley ve Sons.
Kish, L. 1965. Anket Ornekleme. New York: John Wiley ve Sons.
Kish, L. 1987. Arastirma icin Istatistiksel Tasarim. New York: John Wiley ve Sons.
Murthy, M. N. 1967. Ornekleme Teorisi ve Yéntemleri. Calcutta, Hindistan: Istatistiksel Yayincilik Toplulugu.

Sarndal, C., B. Swensson, ve J. Gretman. 1992. Model Destekli Anket Orneklemesi. New York: Springer-
Verlag.

Karmasik Tasarimdan 6rnekleme

Ornekleme Sihirbaz, bir 6rnekleme plani dosyasini olusturma, degistirme ya da yiiriitme adimlarinda size
yol gosterir. Sihirbazi kullanmadan énce, iyi tanimlanmis bir hedef kitlem, drnekleme birimlerinin bir listesi
ve akilda uygun bir 6rnek tasarima sahip olmasiniz.

Yeni Ornek Plan Olusturma

1. Meniilerden sunlari segin:
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Coziimle > Karmasik Ornekler > Ornek Sec ...
2. Ornek plani kaydetmek icin Ornek tasarim secenegini belirleyin ve bir plan dosyasi adi segin.
3. Sihirbazda devam etmek icin Ileri diigmesini tiklatin.

4. Istege bagli olarak, Tasarim Degiskenleri adiminda, strata, clusters ve input 6rnek agirliklarini
tanimlayabilirsiniz. Bunlari tanimladiktan sonra Next(Ileri) diigmesini tiklatin.

5. Istege bagli olarak, Sampling Method adiminda, 6geleri secmek icin bir ydntem secebilirsiniz.

PPS Brewer ya da PPS Murthysecenegini belirlerseniz, drnegi cizmek icin Son simgesini
tiklatabilirsiniz. Tersi durumda, Next (Ileri) diigmesini tiklatin ve:

6. Ornek Boyutu adiminda, érnek olarak birimlerin sayisini ya da oranini belirtin.
7. Simdi 6rnegi cizmek igin Son simgesini tiklatabilirsiniz.
Istege bagli olarak, asagidaki adimlari da yapabilirsiniz:

 Saklanacak cikis degiskenlerini secin.
« Tasarima ikinci ya da Gc¢lincli asama ekleyin.

« Cesitli se¢cim segeneklerini, hangi asamalardan érnekler cizilecek, rasgele sayl tohumundan ve kullanici
eksik degerlerinin tasarim degiskenlerinin gecerli degerleri olarak mi ele verilecegi de dahil olmak tizere
cesitli secim segeneklerini belirleyin.

 Cikis verilerinin saklanacak yeri secin.
« Secimlerinizi komut sézdizimi olarak yapistirin.

Ornekleme Sihirbazi: Degiskenler Tasarla

Bu adim, tanimlama ve kiimeleme degiskenlerini segcmenize ve girig drnek agirliklarini tanimlamaniza
olanak saglar. Ayrica, asama igin bir etiket de belirtebilirsiniz.

Stratify By. Kesitlestirme degiskenlerinin ¢apraz siniflandirilmasi ayri alt populasyonlari ya da strata
tanimlar. Her bir stratum igin ayri 6rnekler elde edilir. Tahminlerinizin hassasligini artirmak icin, strata
icindeki birimlerin ilgi 6zellikleri icin mimkin oldugu kadar homojen olmasi gerekir.

Kiimeler. Kiime degiskenleri, gdzlemsel birim gruplarini ya da kiimeleri tanimlar. Kiimeler, gézlemsel
birimleri popiilasyondan dogrudan 6rnekleme pahali ya da olanaksiz oldugunda kullanislidir; bunun
yerine, topluluklardaki kiimeleri 6rnek verebilir ve ardindan secilen kiimelerden gézlemsel birimleri érnek
olarak gosterebilirsiniz. Ancak kiimelerin kullanimi 6rnekleme birimleri arasinda korelasyonlari tanitabilir
ve bu da duyarlik kaybina neden olabilir. Bu etkiyi en aza indirmek icin kiimeler igindeki birimler, ilgi

alani 6zellikleri icin mimkiin oldugunca tiirdes olmayan bir sekilde olmalidir. Cok asamali bir tasarimi
planlamak icin en az bir kiime degiskeni tanimlamaniz gerekir. Kiimeler, farkli rnekleme yéntemlerinin
kullaniminda da gereklidir. Ek bilgi icin “Ornekleme Sihirbazi: Ornekleme Yéntemi” sayfa 4 baslikli

konuya bakin.

Giris Ornegi Agirlig1. Yirirlikteki 6rnek tasarim daha biiyiik bir drnek tasarimin bir parcaysa, daha
biiylk tasarimin dnceki bir asamasindan érnek agirliklara sahip olabilirsiniz. Yirurlikteki tasarimin ilk
asamasinda bu agrliklari iceren bir sayisal degisken belirtebilirsiniz. Ornek agirliklar, gecerli tasarimin
sonraki agsamalari icin otomatik olarak hesaplanir.

Asama Etiketi. Her asama icin istege bagli bir dizgi etiketi belirtebilirsiniz. Bu, ¢ikista, statik bilgilerin
belirlenmesine yardimci olmak icin kullanilir.

Not: Kaynak degisken listesi, sihirbazin adimlariyla ayni igerige sahiptir. Bagka bir deyisle, belirli bir
adimdaki kaynak listeden kaldirilan degiskenler, tiim adimlarda listeden kaldirilir. Kaynak listesine
donddrilen degiskenler, tim adimlarda listede goriindr.

Ornekleme Sihirbazinda Gezinme icin Agac Denetimleri

Samling Wizard 'daki her adimin sol tarafinda, tim adimlarin bir 6zeti yer aliyor. Anahattaki
etkin bir adimin adini tiklatarak sihirbazda gezinebilirsiniz. Onceki tiim adimlar gecerliyse, adimlar
etkinlestirilmistir. Bu durumda, énceki her adimda bu adima iliskin gerekli minimum belirtimler yer
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aldiysa. Belirli bir adimin neden gegersiz olabilecegi hakkinda daha fazla bilgi icin yardim adimlarina iliskin
yardim konusuna bakin.

Ornekleme Sihirbazi: Ornekleme Yéntemi
Bu adim, etkin veri kiimesinden durumlarin nasil segilecegini belirtmenize olanak tanir.

Yontem. Bu gruptaki denetimler, bir se¢gim yontemi segmek igin kullanilir. Bazi 6rnekleme tipleri, yerine
koyma (WR) ya da degistirme (WOR) ile birlikte mi 6rnek gosterilecegini segmenize olanak tanir. Ek bilgi
icin tip tanimlamalarina bakin. Bazi olasilik-orantili (PPS) tiplerinin yalnizca kiimeler tanimlandiginda ve
tim PPS tiplerinin yalnizca bir tasarimin birinci asamasinda kullanilabilir durumda oldugunda kullanilabilir
oldugunu unutmayin. Ayrica, WR yontemleri yalnizca tasarimin son asamasinda kullanilabilir.

- Basit Rasgele Ornekleme. Birimler, esit olasilik ile secilir. Bunlar degistirilmeden ya da degistirilmeden
secilebilir.

- Basit Sistematik. Birimler, drnekleme cercevesinde (ya da belirlendiyse, strata ya da strata), sabit bir
aralikta segilir ve degistirilmeden c¢ikarilir. Ilk aralik iginde rasgele segilen bir birim basglangic noktasi
olarak secilir.

- Basit Sirali. Birimler, esit olasilikli ve degistirilmeden sirayla segilir.

« PPS. Bu, olasilikla orantili olarak rastgele birimleri secen birinci asama yontemidir. Degistirme ile
herhangi bir birim secilebilir; yalnizca kiimeler yerine koyma islemi yapilmadan 6rneklenebilir.

- PPS Sistematik. Bu birinci asama metodudur. Bu yontem, Unitelerin boyutla orantili olarak olasiligi olan
birimleri sistematik olarak segmektedir. Bunlar degistirilmeden secilir.

« PPS Sirali. Bu, sirali olarak kiime boyutuna ve yerine koyma olasiligina sahip birimleri sirali olarak segen
birinci asama yontemidir.

- PPS Brewer. Bu, her bir katmandan iki kiimeyi, kiime buyukligu ile degistirme oranli ve yerine koyma
olasiliklari ile segen bir birinci asama yontemidir. Bu yontemi kullanmak igin bir kiime degiskeni
belirtilmeli.

« PPS Murthy. Bu, her bir katmandan iki kiimeyi, kiime biyukligi ile degistirme oranli ve yerine koyma
olasiliklari ile segen bir birinci asama yontemidir. Bu yéntemi kullanmak icin bir kiime degiskeni
belirtilmeli.

« PPS Sampford. Bu, her bir katmandan, kiime buyikligline ve yerine koyma olasiligina sahip iki
kiimeden daha fazla kiime secen bir birinci agama yéntemidir. Brewer 'in metoduyla ilgili bir sey. Bu
yéntemi kullanmak igin bir kiime degiskeni belirtilmeli.

« Analiz icin WR tahminini kullanin. Varsayilan olarak, segilen érnekleme yontemi ile tutarli plan
dosyasinda bir tahmin yontemi belirtilir. Bu, 6rnekleme yontemi WOR tahminini ifade eder olsa bile,
yerine koyma tahmini kullanmaniza olanak tanir. Bu secenek yalnizca 1. asama icinde kullanilabilir.

Biiyiikliik Ol¢iisii (MOS). Bir PPS yéntemi secildiyse, her bir birimin boyutunu tanimlayan bir biiyiikliik
Olclsinun belirtilmesi gerekir. Bu buyuklukler bir degiskende belirtik olarak tanimlanabilir ya da
verilerden hesaplanabilirler. Istege bagli olarak, MOS degiskeninde bulunan ya da verilerden hesaplanan
herhangi bir degeri gecersiz kilarak MOS ' ta alt ve Ust sinirlar ayarlayabilirsiniz. Bu secenekler yalnizca
asama 1 'de kullanilabilir.

Ornekleme Sihirbazi: Ornek Boyut

Bu adim, ydrirlikteki asama icinde érnek olacak birimlerin sayisini ya da oranini belirtmenizi saglar.
Ornek boyutu dizeltilebilir ya da strata genelinde degisiklik gosterebilir. Ornek boyutu belirtme amaciyla,
onceki asamalarda secilen kiimeler strata tanimlamak icin kullanilabilir.

Birimler. Ornege tam bir 6rnek boyutu ya da bir birim orani belirleyebilirsiniz.

» Deger. TUm strata i(;irj_tek bir deger uygulanir. Birim metrigi olarak Counts (Sayilar) secildiyse, pozitif bir
tamsayi girmelisiniz. Onporsiyonlar seciliyse, negatif olmayan bir deger girmeniz gerekir. Degistirme ile
ornekleme yapilmadig stirece, oranti degerleri de 1 'den buylik olmamalidir.

- Strata icin Esit olmayan degerler. Esit Olmayan Biytklikler Tanimla iletisim kutusu araciligiyla, her bir
katkim temelinde boyut degerleri girmenize olanak tanir.
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- Degiskenden degerleri okuyun. Strata icin boyut degerlerini iceren bir sayisal degisken segcmenize
olanak tanir.

Onporsiyonlar secildiyse, drnekli birim sayisinda alt ve st sinirlar belirleme seceneginiz vardir.

Esit Olmayan Biiyiikliikleri Tanimla

@ Define Unequal Sizes
Size Specifications: @ m

county count

astern

i

2 | Central
3 Wiestern
4 Marthern
=
5}
7

Exclude:

5 | Southern

Refresh Strata

Sekil 1. Esit Bliylikliikleri Tanimla iletisim kutusu

Esit Olmayan Biyuklikler Tanimla iletisim kutusu, her bir katkim temelinde boyutlara girmenize olanak
tanir.

Biiyiikliik Belirtimleri 1zgarasi. Izgara, en ¢ok bes adet strata ya da kiime degiskenine kadar olan

capraz siniflandirmalari gorlintiiler-satir basina bir adet stratum/kiime birlesimi. Hak kazanan kilavuz
degiskenleri, gecerli ve Onceki asamalardan ve 6nceki asamalardaki tim kiime degiskenlerinden tiim
straztraction degiskenlerini icerir. Degiskenler 1zgarada yeniden siralanabilir ya da Diglama listesine
tasinabilir. En sagdaki stituna boyutlari girin. Kilavuz hiicrelerinde onaylamaya ve kiime degiskenlerine
iliskin deger etiketlerinin ve veri degerlerinin gériintilenmesini degistirmek igin Etiketler ya da Degerler
"i tiklatin. Etiketsiz degerler iceren hicreler her zaman degerleri gosterir. Izgaradaki degiskenlere iligkin
etiketlenmis veri degerlerinin her birlesimiyle 1zgarayi yeniden doldurmak icin Strata 'yi1 Yenile diigmesini
tiklatin.

Disla. Bir kiime/kiime birlesimlerinin alt kimesine iligskin boyutlari belirtmek icin, bir ya da daha
fazla degiskeni Kapsam DigI Birakma listesine tasiyin. Bu degiskenler, 6rnek boyutlari tanimlamak igin
kullanilmaz.

Ornekleme Sihirbazi: Cikis Degiskenleri
Bu adim, 6rnek gizildiginde kaydedilecek degiskenleri se¢menize olanak tanir.

Doldurma boyutu. Belirli bir asama icin populasyondaki tahmini birim sayisi. Saklanmis degiskene iliskin
rootname PopulationSize_' dir.

Ornek oran. Belirli bir asamadaki drnekleme hizi. Kaydedilen degiskene iliskin rootname SamplingRate_'
dir.

Ornek boyutu. Belirli bir asamada cizilen birim sayisi. Saklanmis degisken icin rootname SampleSize_' dir.
Ornek agirlik. Dahil edilme olasiliklarinin tersi. Kaydedilen degisken icin kdk adi SampleWeight_' dir.
Bazi stagewise degiskenleri otomatik olarak olusturulur. Bu tyeler sunlardir:

fcerme olasiliklar. Belirli bir asamada cizilen birimlerin orantilidir. Saklanmis degiskene iliskin rootname
InclusionProbability ' dir.

Birikmeli agirlik. Gecerli olan ve gecerli olmak lizere 6nceki asamalara gore birikmeli 6rnek agirligr.
Saklanmis degisken icin rootname SampleWeightCruletive_' dir.
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Dizin. Belirli bir asama icinde secilen birden ¢ok kez segilen birimleri tanimlar. Kaydedilen degisken icin
rootname Dizin_' dir.

Not: Kaydedilen degisken kok adlari, asama numarasini yansitan bir tamsayi soneki igerir; érnegin,
kaydedilen poptilasyon boyutu 1. asama icin PopulationSize_1_ .

Ornekleme Sihirbazi: Plan Ozeti

Bu, her asamadaki son adimdir ve gecerli asama boyunca 6rnek tasarim belirtimlerinin 6zetini saglar.
Buradan, bir sonraki asamaya (gerekiyorsa, gerekirse) devam edebilir ya da 6rnegi cizmeye iligkin
secenekleri ayarlayabilirsiniz.

Ornekleme Sihirbazi: Ornek Secim Seceneklerini Ciz

Bu adim, bir 6rnek cizilip gizilmeyecegini segmenize olanak saglar. Rasgele tohum ve eksik deger isleme
gibi diger 6rnekleme seceneklerini de denetleyebilirsiniz.

Ornek cizim. Ornek cizmeyi secmenin yani sira, rnekleme tasariminin bir kismini da yiiriitmeyi
segebilirsiniz. Asamalarin sirayla cizilmesi gerekir; ancak, 1. asama da gizilmedikce, asama 2 cizilemez.
Bir plani diizenlerken ya da yur(tirken, Kilitli asamalari yeniden diizenleyemezsiniz.

Tohum. Bu, rasgele sayi olusturma igin bir cekirdek degeri se¢gmenize olanak saglar.

Kullanici eksik degerlerini icer. Bu, kullanici eksik degerlerinin gegerli olup olmadigini belirler. Boyle bir
durumda, kullanici eksik degerleri ayri bir kategori olarak islenir.

Veriler dnceden siralandi. Ornek cerceveniz, zorlanma degiskenlerinin degerleri tarafindan énlenmis ise,
bu segenek secim islemini hizlandirmaya olanak saglar.

Ornekleme Sihirbazi: Ornek Cikis Dosyalari Ciz

Bu adim, érneklenmis durumlarin, agirlik degiskenlerinin, ortak olasiliklarin ve vaka se¢imi kurallarinin
nereye yonlendirilecegini segcmenizi saglar.

Ornek veriler. Bu secenekler, rnek cikisin nerede yazildigi belirlemenize olanak saglar. Etkin veri
kiimesine eklenebilir, yeni bir veri kiimesine yazilabilir ya da bir dis IBM SPSS Statistics veri dosyasina
kaydedilebilir. Veri kiimeleri, gecerli oturum sirasinda kullanilabilir, ancak bunlari veri dosyalari olarak
belirtik olarak kaydetmediginiz stirece, sonraki oturumlarda kullanilamaz. Veri kiimesi adlarinin degisken
adlandirma kurallarina uymasi gerekir. Bir dis dosya ya da yeni veri kiimesi belirtilirse, secilen vakalar igin
etkin veri kimesindeki érnekleme ¢ikis degiskenleri ve degiskenleri yazilir.

Ortak olasiliklar. Bu secenekler, ortak olasiliklarin nerede yazildigi belirlenmenizi saglar. Bunlar bir dig
IBM SPSS Statistics veri dosyasina kaydedilirler. PPS WOR, PPS Brewer, PPS Sampford ya da PPS Murthy
yontemi seciliyse ve WR tahmini belirtilmediyse ortak olasiliklar Uretilir.

Vaka secme kurallari. Orneginizi bir kerede bir asama olusturuyorsaniz, vaka secimi kurallarini bir metin
dosyasina kaydetmek isteyebilirsiniz. Sonraki asamalar icin alt cerceveyi olusturmak icin kullanislidir.

Ornekleme Sihirbazi: Son

Bu son adimdir. Plan dosyasini saklayabilir ve simdi 6rnegi cizebilir ya da secimlerinizi bir sdzdizimi
penceresine yapistirabilirsiniz.

Var olan plan dosyasinda asamalarda degisiklik yaparken, dizenlenen plani yeni bir dosyaya kaydedebilir
ya da var olan dosyanin Uizerine yazabilirsiniz. Var olan asamalarda degisiklik yapmadan asamalar
eklerken, sihirbaz otomatik olarak var olan plan dosyasinin {zerine yazar. Plani yeni bir dosyaya
kaydetmek istiyorsaniz, Sihirbaz tarafindan olusturulan s6zdizimini bir s6zdizimi penceresine yapistir
segenegini belirleyin ve dosya adini s6zdizimi komutlarinda degistirin.

Var Olan Bir Ornek Planin Degistirilmesi

1. Menllerden sunlari secin:
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Coziimle > Karmasik Ornekler > Ornek Sec ...
2. Ornek tasarimi diizenle secenegini belirleyin ve diizenlemek icin bir plan dosyasi secin.
3. Sihirbazda devam etmek icin Ileri diigmesini tiklatin.
4. Plan Ozeti adimindaki érnekleme planini gézden gecirin ve ileri' yi tiklatin.

Sonraki adimlar, yeni bir tasarim igin biytk olgiide aynidir. Ek bilgi icin her adima iliskin yardim
konusuna bakin.

5. Son adimina gidin ve diizenlenen plan dosyasi i¢in yeni bir ad belirtin ya da var olan plan dosyasinin
lzerine yazmayi segin.

Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« Onceden érneklenmis asamalari belirtin.
- Asamalari plandan kaldirin.

Ornekleme Sihirbazi: Plan Ozeti

Bu adim, érnekleme planini gbzden gegirmenize ve dnceden 6rneklenmis agsamalari belirtmenize olanak
saglar. Bir plan diizenleniyorsa, agamalari plandan da kaldirabilirsiniz.

Onceden 6rneklenmis asamalar. Genisletilmis bir 5rnekleme cercevesi yoksa, bir defada bir asama
ornekleme tasarimini tek bir asamada yiriitmek zorunda kalmasiniz. Agilan listeden hangi asamalarin
énceden drneklendigini secin. Yiritiilen tiim asamalar kilitlenir; bunlar Cizim Ornegi Secimi Secenekleri
adiminda yer almazlar ve bir plan diizenlenirken degistirilemez.

Asamalari kaldir. Cok asamali tasarimdan 2. ve 3. agsamalari kaldirabilirsiniz.

Var Olan Bir Ornek Planin Calistirilmasi
1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Karmasik Ornekler > Ornek Sec ...
2. Bir ornek cizdir secenegini belirleyin ve galistirilacak bir plan dosyasi segin.
3. Sihirbazda devam etmek icin Ileri diigmesini tiklatin.
4. Plan Ozeti adimindaki 6rnekleme planini gézden gegirin ve Ileri' yi tiklatin.

5. Ornek bir plan yiiritiilirken asama bilgilerini iceren adimlar atlanir. Simdi istediginiz zaman Son
adimina devam edebilirsiniz.

Istege bagli olarak, 6nceden drneklenen asamalari belirtebilirsiniz.

CSPLAN ve CSSELECT Komutlar Ek Ozellikler

Komut s6zdizimi dili, asagidaki dzellikleri de saglar:

 Cikis degiskenleri icin 6zel adlar belirtin.

« Ciktiyr Viewer 'da denetleyin. Ornegin, bir 6rnek tasarlandiysa ya da degistirildiyse, goriintiilenen planin
stagewise Ozetini gizleyebilir, 6rnek tasarim ylritilirse gosterilen érneklenmis 6rneklerin dagiliminin
Ozetini bastirir ve bir vaka isleme 6zeti talep edebilirsiniz.

- Bir dis 6rnek dosyasina ya da farkli bir veri kiimesine yazmak igin etkin veri kimesindeki degiskenlerin
bir alt kiimesini segin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Analiz icin Karmasik Ornek Hazirlanma

Céziimleme Hazirlik Sihirbazi, cesitli Karmasik Ornekler céziimleme yordamlariyla birlikte kullaniimak
Uzere bir analiz plani olusturma ya da degistirme adimlari boyunca size yol gésterir. Sihirbazi kullanmadan
once, karmasik bir tasarima gore ¢izilmis bir 6rnege sahip olmasiniz.
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Ornegi cizmek icin kullanilan drnekleme plani dosyasina erisiminiz yoksa (6rnekleme planinin varsayilan
bir ¢éziimleme plani icerdigini geri cagirma), yeni bir plan yaratilmasi en yararli olur. Ornegi cizmek

icin kullanilan 6rnekleme plani dosyasina erisiminiz varsa, 6rnekleme plani dosyasinda yer alan
varsayilan ¢ozimleme planini kullanabilir ya da varsayilan ¢oziimleme belirtimlerini gecersiz kilabilir ve
degisikliklerinizi yeni bir dosyaya saklayabilirsiniz.

Yeni Analiz Plani Olusturma

1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Karmasik Ornekler > Coziimleme icin Hazirla ...

2. Bir plan dosyasi olustursecenegini belirleyin ve analiz planini kaydedecaginiz bir plan dosyasi adi
secin.

3. Sihirbazda devam etmek icin Ileri diigmesini tiklatin.

4. Tasarim Degiskenleri adiminda 6rnek agirliklar iceren degiskeni, istege bagli olarak strata ve kiimeleri
tanimlamayi belirtin.

5. You can now click Son to save the plan.

Istege bagli olarak, asagidaki adimlari da yapabilirsiniz:

« Tahmin Yontemi adiminda standart hatalari tahmin etmek igin kullanilacak yontemi segin.
« Boyut adiminda 6rneklenmis birim sayisini ya da birim basina dahil etme olasiligini belirtin.
« Tasarima ikinci ya da Gi¢linclii asama ekleyin.

« Secimlerinizi komut s6zdizimi olarak yapistirin.

Coziimleme Hazirugi Sihirbazi: Degiskenleri Tasarla

Bu adim, zorlastirma ve kiimeleme degiskenlerini tanimlamaniza ve 6rnek agirliklari tanimlamaniza olanak
saglar. Ayrica, asama igin bir etiket de saglayabilirsiniz.

Strata. Kesitlestirme degiskenlerinin ¢capraz siniflandirilmasi ayri alt poptilasyonlari ya da strata tanimlar.
Toplam numuneniz, her bir katmandaki bagimsiz 6rneklerin birlesimini temsil eder.

Kiimeler. Kiime degiskenleri, gdzlemsel birim gruplarini ya da kiimeleri tanimlar. Birden cok asamada
cizilen 6rnekler, daha 6nceki asamalardaki kiimeleri ve daha sonra, secilen kiimelerden alt 6rnek birimleri
secer. Yerine koyma ile 6rnekleme kiimeleri tarafindan elde edilen bir veri dosyasini analiz ederken,
yineleme dizinini bir kiime degiskeni olarak eklemelisiniz.

Ornek Agirlik. ilk asamada 6rnek agrliklar saglamaniz gerekir. Ornek agirliklar, gecerli tasarimin sonraki
asamalari icin otomatik olarak hesaplanir.

Asama Etiketi. Her asama icin istege bagli bir dizgi etiketi belirtebilirsiniz. Bu, cikista, statik bilgilerin
belirlenmesine yardimci olmak icin kullanilir.

Not: Kaynak degisken listesi, sihirbazin adimlarinda ayni igerige sahip olur. Baska bir deyisle, belirli
bir adimdaki kaynak listeden kaldirilan degiskenler, tim adimlarda listeden kaldirilir. Kaynak listesine
donddurilen degiskenler, tim adimlarda yukar gelir.

Coziimleme Sihirbazinda Gezinme icin Agac Denetimleri

Analiz Sihirbazi 'nin her adiminin sol tarafinda, tim adimlarin bir 6zeti yer aliyor. Anahattaki

etkin bir adimin adini tiklatarak sihirbazda gezinebilirsiniz. Onceki tiim adimlar gecerliyse, adimlar
etkinlestirilmistir. Bu, dnceki her adima iligkin en az gerekli belirtimler de verildiginde gegerlidir. Belirli
bir adimin neden gegersiz olabilecegi hakkinda daha fazla bilgi icin, tek tek adimlar i¢in Yardim 'a bakin.

Coziimleme Hazirlik Sihirbazi: Tahmin Yontemi

Bu adim, asama icin bir tahmin yéntemi belirtmenize olanak saglar.
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WR (degistirme ile 6rnekleme). WR tahmini, karmasik 6rnekleme tasariminin farkini tahmin ederken,
sinirli bir popilasyondan (FPC) érnekleme igin bir diizeltme icermez. Basit rasgele érnekleme (SRS)
altinda varyansi tahmin ederken FPC ' yi icermeyi ya da dislamayi secebilirsiniz.

Analiz agirliklari, poptilasyon boyutuna eklenmeyecek sekilde 6lceklendirildiginde, SRS farki tahminine
iliskin FPC ' yi icermemeyi tercih edin. SRS varyans tahmini, tasarim etkisi gibi bilgi islem istatistiklerinde
kullanilir. WR tahmini, yalnizca bir tasarimin son asamasinda belirtilebilir; WR tahminini secerseniz,
sihirbaz baska bir asama eklemenize izin vermez.

Esit WOR (degistirme olmadan esit olasilik 6rneklemesi). Esit WOR tahmini, sinirli niifus diizeltmesini
icerir ve birimlerin esit olasilik ile drneklendirilecegini varsayar. Esittir WOR, bir tasarimin herhangi bir
asamasinda belirtilebilir.

Esit olmayan WOR (degistirme olmadan esit olmayan olasilik 6rneklemesi). Sinirli niifus diizeltmesini
kullanmanin yani sira, 6rnekleme UGniteleri (genellikle kiimeler) icin esit olmayan WOR hesaplari, esit
olmayan olasilik ile secilir. Bu tahmin yontemi yalnizca ilk asamalarda kullanilabilir.

Coziimleme Hazirigi Sihirbazi: Biiyiikliik

Bu adim, gecerli asamaya iliskin icerme olasiliklarini ya da doldurma buyikliklerini belirtmek igin
kullanilir. Boyutlar sabitleyebilir ya da strata genelinde degisiklik gosterebilir. Boyutlari belirtme amaciyla,
onceki asamalarda belirtilen kiimeler, strata tanimlamak icin kullanilabilir. Bu adimin yalnizca, Tahmin
Yontemi olarak Esit WOR segildiginde gerekli oldugunu unutmayin.

Birimler. Tam doldurma boyutlarini ya da hangi birimlerin 6érneklendigi olasiliklar belirleyebilirsiniz.

« Deger. TUm strata icin tek bir deger uygulanir. Birim metrigi olarak Niifus Boyutlari secilirse, negatif
olmayan bir tamsayi girmelisiniz. Kapsama Olasiliklari secildiyse, O ile 1 arasinda (bu degerler de
icinde olmak tizere) bir deger girmeniz gerekir.

- Strata icin Esit olmayan degerler. Esit Olmayan Biy(klikler Tanimla iletisim kutusu araciligiyla, her bir
katkim temelinde boyut degerleri girmenize olanak tanir.

- Degiskenden degerleri okuyun. Strata icin boyut degerlerini iceren bir sayisal degisken secmenize
olanak tanir.

Esit Olmayan Biiyiikliikleri Tanimla

Define Unequal Sizes
Size Specifications: @

county count

astern 2

Ceritral

1

A

3 Wiestern

4 | horthern
5 ]

5}
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Exclude:

5 Southern

=

Fefresh Strata

Sekil 2. Esit Bliyikliikleri Tanimla iletisim kutusu

Esit Olmayan Biyuklukler Tanimla iletisim kutusu, her bir katkim temelinde boyutlara girmenize olanak
tanir.

Biiyiikliik Belirtimleri 1zgarasi. Izgara, en ¢ok bes adet strata ya da kiime degiskenine kadar olan
capraz siniflandirmalari gorlintiler-satir basina bir adet stratum/kime birlesimi. Hak kazanan kilavuz
degiskenleri, gecerli ve Onceki asamalardan ve dnceki asamalardaki tim kiime degiskenlerinden tim
straztraction degiskenlerini icerir. Degiskenler izgarada yeniden siralanabilir ya da Digslama listesine
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tasinabilir. En sagdaki stituna boyutlar girin. Kilavuz hiicrelerinde onaylamaya ve kiime degiskenlerine
iliskin deger etiketlerinin ve veri degerlerinin goriintilenmesini degistirmek icin Etiketler ya da Degerler
"itiklatin. Etiketsiz degerler iceren hiicreler her zaman degerleri gosterir. Izgaradaki degiskenlere iliskin
etiketlenmis veri degerlerinin her birlesimiyle 1zgarayi yeniden doldurmak icin Strata 'yi1 Yenile diigmesini
tiklatin.

Digla. Bir kiime/kiime birlesimlerinin alt kiimesine iliskin boyutlari belirtmek igin, bir ya da daha
fazla degiskeni Kapsam Digi Birakma listesine tasiyin. Bu degiskenler, 6rnek boyutlari tanimlamak igin
kullanilmaz.

Coziimleme Hazirligi Sihirbazi: Plan Ozeti

Bu, her bir asamadaki son adimdir, analiz tasarim belirtimlerinin bir 6zetini gecerli asama araciligiyla
saglar. Buradan, bir sonraki asamaya gecebilirsiniz (gerekirse bu islemi olusturmak) ya da analiz
belirtimlerini kaydedin.

Baska bir asama ekleyemiyorsaniz, nedeni sunlar olabilir:

- Tasarim Degiskenleri adiminda kiime degiskeni belirtilmedi.

« Tahmin Yontemi adiminda WR tahminini sectiniz.

« Bu, ¢6ziimlemenin Gglinct asamasidir ve Sihirbaz en fazla (i asamasini destekler.

Coziimleme Hazirligi Sihirbazi: Son
Bu son adimdir. Plan dosyasini simdi kaydedebilir ya da secgimlerinizi bir sézdizimi penceresine
yapistirabilirsiniz.

Var olan plan dosyasinda agsamalarda degisiklik yaparken, diizenlenen plani yeni bir dosyaya kaydedebilir
ya da var olan dosyanin (izerine yazabilirsiniz. Var olan asamalarda degisiklik yapmadan agsamalar
eklerken, sihirbaz otomatik olarak var olan plan dosyasinin lizerine yazar. Plani yeni bir dosyaya
kaydetmek istiyorsaniz, Sihirbaz tarafindan olusturulan s6zdizimini bir s6zdizimi penceresine
yapistirir 68esini secin ve sozdizimi komutlarindaki dosya adini degistirin.

Var Olan Bir Analiz Planini Degistirme
1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Karmasik Ornekler > Coziimleme Icin Hazirla ...

2. Plan dosyasini diizenlesecenegini belirleyin ve ¢ézimleme planini kaydedecaginiz bir plan dosyasi adi
secin.

3. Sihirbazda devam etmek icin Ileri diigmesini tiklatin.
4. Plan Ozeti adiminda analiz planini gézden gegirin ve ileri' yi tiklatin.

Sonraki adimlar, yeni bir tasarim igin buytik 6l¢tide aynidir. Daha fazla bilgi icin, tek tek adimlar igin
Yardim 'a bakin.

5. Son adimina gidin ve diizenlenen plan dosyasi igin yeni bir ad belirtin ya da var olan plan dosyasinin
lizerine yazmayi secin.

Istege bagli olarak, asamalari plandan kaldirabilirsiniz.

Coziimleme Hazirligi Sihirbazi: Plan Ozeti
Bu adim, ¢céziimleme planini gézden gegirmenizi ve plandan agsamalari kaldirmanizi saglar.

Asamalari kaldir. Cok asamali tasarimdan 2. ve 3. agsamalari kaldirabilirsiniz. Bir planin en az bir asamasi
olmasi gerektiginden, tasarimdan 1. asamalari dizenleyemez, ancak diizenleyemez.
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Karmasik Ornekler Plani

Karmasik Ornekler ¢éziimleme yordamlari, gecerli sonuclar saglamak icin bir analiz ya da érnek plan
dosyasindan analiz belirtimleri gerektirir.

Plan. Bir coziimleme ya da 6rnek plan dosyasinin yolunu belirtin.

Ortak Olasiliklar. PPS WOR yontemi kullanilarak gizilen kiimelere iligkin Esit Degil WOR tahminini
kullanmak icin, ayri bir dosya ya da ortak olasiliklari iceren acik bir veri kimesi belirtmeniz gerekir. Bu
dosya ya da veri kiimesi 6rnekleme sirasinda Ornekleme Sihirbazi tarafindan olusturulur.

Karmasik Ornekler Frekanslari

Karmasik Ornekler Frekanslari yordamli, secilen degiskenler icin siklik tablolari olusturur ve univariate
istatistikleri goriintller. Istege bagli olarak, bir ya da daha fazla kategori degiskeni tarafindan tanimlanan
alt gruplara gore istatistik isteginde bulunyabilirsiniz.

Ornek. Complex Samples Frequencies (Karmasik Ornekler Frequencies) yordamiyla, National Health
Interview Survey (NHI) sonuglarini temel alan ve bu genel kullanima agik veriler igin uygun bir analiz
planiyla ABD vatandaslari arasinda vitamin kullanimi igin tablo istatistikleri elde edebilirsiniz.

Istatistikler. Bu prosediir, hiicre popiilasyon biiyiikliikleri ve tablo yiizdeleri, arti standart hatalar, giiven
araliklari, varyasyonun katsayilari, tasarim efektleri, tasarim etkilerinin karekterleri, kiimilatif degerler ve
her bir tahmin icin agirliksiz sayilarin tahmini tretir. Ayrica, ki-kare ve olasilik-orani istatistikleri, esit hiicre
oranlarinin sinanmasi igin hesaplanir.

Karmasik Ornekler Frekanslari Verilerinin Dikkate Alinmasi Gerekenler

Veri. Siklik tablolarinin Uretilmesi gereken degiskenler kategorik olmalidir. Alt niifus degiskenleri dizgi ya
da sayisal olabilir, ancak kategorik olmalidir.

Varsayimlar. The cases in the data file represent a sample from a complex design that should be analyzed
according to the specifications in the file selected in the Karmasik Ornekler Plani iletisim kutusu.

Karmasik Ornek Sikliklarinin Elde Edilmesi

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Karmasik Ornekler > Sik Kullananlar ...
2. Bir plan dosyasi secin. istege bagli olarak, 6zel bir ortak olasiliklar dosyasi secin.
3. Devamdiigmesini tiklatin.
4. Complex Samples Frequencies iletisim kutusunda en az bir siklik degiskeni segin.

Istege bagli olarak, alt topluluklari tanimlamak icin degiskenler belirtebilirsiniz. Istatistikler her bir alt
popilasyon igin ayri olarak hesaplanir.

Karmasik Ornekler Frekanslari Istatistikleri

Hiicreler. Bu grup, hiicre doldurma buytikliklerine ve tablo ylizdelerine iliskin tahminler istemenize
olanak saglar.

Istatistikler. Bu grup, niifus boyutu ya da tablo yiizdesi ile iliskili istatistikleri (iretir.

- Standart hata. Tahmine iliskin standart hata.
« Giiven araligi. Belirtilen diizeyi kullanarak tahmin icin bir gliven araligi.
- cesitleme katsayisi. Tahmine iliskin tahminin standart hatasinin orani.

Agirlikli sayi. Tahmini hesaplamak igin kullanilan birim sayisi.

Tasarim etkisi. Ornegin basit bir rasgele drnek oldugunu varsayarak elde edilen varyansa iliskin tahmini
farkin orani. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha buytk etkileri gosterdigi karmasik bir tasarim
belirtme etkisine iliskin bir 6lctimddr.
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« Tasarim etkisinin temel kokii. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha bliylik etkileri gosterdigi karmasik
bir tasarim belirtme etkisine iliskin bir 6lctimddr.

- Kiimiilatif degerler. Degiskenin her degeri boyunca birikmeli tahmin.

Esit hiicre oranlarinin sinanmasi. Bu, degisken kategorilerinin esit frekanslara sahip oldugu hipotezinin
ki-kare ve olasilik orani testlerini tretir. Her degisken icin ayri sinamalar gergeklestirilir.

Karmasik Ornekler Degerleri Eksik

@ Complex Samples Crosstabs: Missing Values

Tables
@) Use all available data (table-by-table deletion)

© Use conzistent caze basze (listwise deletion)

-Categorical Design Variables
@) User-missing values are invalid
&) Uzer-mizsing values are valid

Cazes with invalid data for any categorical design
variables are excluded from the analysis.

|Cormnue][ Cancel_][ Help ]

Sekil 3. Eksik Degerler iletisim kutusu

Cizelgeler. Bu grup, ¢coziimlemede hangi vakalarin kullanilacagini belirler.

« Kullanilabilir tiim verileri kullanin. Eksik degerler cizelgeye gore cizelge temelinde saptanir. Bu
nedenle, istatistikleri hesaplamak icin kullanilan durumlar, siklik ya da gapraz tablo tablolarina gére
degisiklik gosterebilir.

« Tutarli vaka tabanini kullan. Eksik degerler tim degiskenlerde belirlenir. Bu nedenle istatistikleri
hesaplamak icin kullanilan vakalar tablolara gore tutarlidir.

Kategorik Tasarim Degiskenleri. Bu grup, kullanici eksik degerlerin gecerli mi, gecersiz mi oldugunu
belirler.

Karmasik Ornekler Secenekleri

i Complex Samples Crosstabs: Options @

Subpopulation Display
@ &l in the same tahle
@] Each in & separate table

Cancel ][ Helps ]

Sekil 4. Secenekler iletisim kutusu

Alt Doldurma Goriintiisii. Alt popilasyonlarin ayni tabloda ya da ayri tablolarda goriintiilenmesini
secebilirsiniz.

Karmasik Ornekler Tanimlayicilari

Complex Samples Descriptions (Karmasik Ornekler Tanimlamalar) yordami, bircok degisken icin
univariate dzet istatistikleri goriintiiler istege bagli olarak, bir ya da daha fazla kategori degiskeni
tarafindan tanimlanan alt gruplara gore istatistik isteginde bulunyabilirsiniz.
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Ornek. Karmasik Ornekler Tanimlayici yordamiyla, National Health Interview Survey (NHI) sonuclarina
gore ve bu genel kullanima agik veriler igin uygun bir analiz planiyla, ABD vatandaslarinin etkinlik
seviyelerine iliskin tek degiskenlik tanimlayici istatistikleri elde edebilirsiniz.

Istatistikler. Bu yordam, arti t testleri, standart hatalar, giiven araliklari, varyasyon katsayilari, agirlikli
sayma, nifus boyutlari, tasarim efektleri ve her bir tahmin igin tasarim etkilerinin kare kdklerini olusturur.

Karmasik Ornekler Tanimlarina iliskin Onemli Noktalar

Veri. Olciimler 6lcek degiskenleri olmalidir. Alt niifus degiskenleri dizgi ya da sayisal olabilir, ancak
kategorik olmalidir.

Varsayimlar. The cases in the data file represent a sample from a complex design that should be analyzed
according to the specifications in the file selected in the Karmasik Ornekler Plant iletisim kutusu.

Complex Samples Tanimlamalarinin Alinmasi
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Karmasik Ornekler > Tanimlamalar ...

2. Bir plan dosyasi secin. istege bagli olarak, 6zel bir ortak olasiliklar dosyasi segin.

3. Devamdiigmesini tiklatin.

4. Complex Samples Descriptions (Karmasik Ornekler Tanimlayicilari) iletisim kutusunda en az bir 8l¢iim
degiskeni segin.

Istege bagli olarak, alt topluluklari tanimlamak igin degiskenler belirtebilirsiniz. Istatistikler her bir alt
popllasyon icin ayri olarak hesaplanir.

Karmasik Ornek Tanimlamalar Istatistikleri

Ozetler. Bu grup, 6lcii degiskenlerinin hesaplarina ve toplamlarina iliskin tahminleri istemenize olanak
saglar. Buna ek olarak, belirtilen bir degere iliskin tahminlerin t sinamalarini da isteyebilirsiniz.

Istatistikler. Bu grup, ortamla ya da toplamla iliskili istatistikleri Giretir.

« Standart hata. Tahmine iliskin standart hata.

« Giiven araligi. Belirtilen diizeyi kullanarak tahmin igin bir gliven araligi.
- cesitleme katsayisi. Tahmine iligkin tahminin standart hatasinin orani.
« Agirlikli sayi. Tahmini hesaplamak igin kullanilan birim sayisi.
 Doldurma boyutu. Popiilasyondaki tahmini birim sayisi.

- Tasarim etkisi. Ornegin basit bir rasgele 6rnek oldugunu varsayarak elde edilen varyansa iliskin tahmini
farkin orani. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha biiyik etkileri gosterdigi karmasik bir tasarim
belirtme etkisine iliskin bir 6l¢imdir.

- Tasarim etkisinin temel kokii. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha bliylik etkileri gosterdigi karmasik
bir tasarim belirtme etkisine iliskin bir élctimddr.

Karmasik Ornekler Eksik Degerleri Tanimliyor

Olcii Degiskenlerine iliskin istatistikler. Bu grup, céziimlemede hangi vakalarin kullanilacagini belirler.

« Kullanilabilir tiim verileri kullanin. Eksik degerler degisken temelinde saptanir, boylece istatistik
hesaplamak icin kullanilan durumlar 6l¢im degiskenlerine gore degisiklik gosterebilir.

- Bilyiik ve kii¢iik harf uyumlu oldugundan emin olun. Eksik degerler tiim degiskenlerde belirlenir, bu
nedenle istatistikleri hesaplamak icin kullanilan durumlar tutarlidir.

Kategorik Tasarim Degiskenleri. Bu grup, kullanici eksik degerlerin gecerli mi, gecersiz mi oldugunu
belirler.
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Karmasik Ornekler Secenekleri

Complex Samples Crosstabs: Options @

rSubpopulation Display
@ &l in the same tahle
(@) Each in a separate table

[Cormnuel[ Cancel ][ Help ]

Sekil 5. Secenekler iletisim kutusu
Alt Doldurma Goriintiisii. Alt popilasyonlarin ayni tabloda ya da ayri tablolarda goriintiilenmesini
secgebilirsiniz.

Karmasik Ornekler Capraz Tablolar

Karmasik Ornekler Capraz Tablolar yordami, secilen degiskenlerin ciftleri icin capraz tablo gizimi Gretir
ve iki yonlu istatistikleri goriintiler. Istege bagli olarak, bir ya da daha fazla kategori degiskeni tarafindan
tanimlanan alt gruplara gore istatistik isteginde bulunyabilirsiniz.

Ornek. Karmasik Ornekler Capraz Tablolama prosediirii kullanilarak, Ulusal Saglik Miilahati Anketi (NHS)
sonuglarina gore ve bu genel kullanima acik veriler igin uygun bir analiz planiyla, ABD vatandaslarinin
sigara sikligina iligskin capraz siniflandirma istatistiklerini elde edebilirsiniz.

Istatistikler. Bu prosediir, hiicre popiilasyonu boyutlari ve satir, siitun ve tablo yiizdeleri, arti standart
hatalar, gliven araliklari, varyasyonun katsayilari, beklenen degerler, tasarim efektleri, tasarim efektlerinin
kare kokleri, artiklar, ayarlanan artiklar ve her bir tahmin igin agirlikli olmayan sayimlar tretir. Olasiliklar
orani, goreli risk ve risk farki 2-by-2 tablolari igcin hesaplanir. Ayrica, Pearson ve olasilik-oran istatistikleri,
satir ve siitun degiskenlerinin bagimsizlig testi icin hesaplanir.

Karmasik Ornekler Capraz Tablolarina Iliskin Dikkat Edilecek Noktalar

Veri. Satir ve stitun degiskenleri kategorik olmalidir. Alt nlifus degiskenleri dizgi ya da sayisal olabilir,
ancak kategorik olmalidir.

Varsayimlar. The cases in the data file represent a sample from a complex design that should be analyzed
according to the specifications in the file selected in the Karmasik Ornekler Plani iletisim kutusu.

Karmasik Ornek Capraz Tablolarini Alma
1. Menilerden sunlari secin:

Coziimle > Karmasik Ornekler > Capraz tablolar ...

2. Bir plan dosyasi secin. istege bagli olarak, 6zel bir ortak olasiliklar dosyasi segin.

3. Devamdiigmesini tiklatin.

4. Karmasik Ornekler Capraz Tablolarinda iletisim kutusunda en az bir satir degiskeni ve bir siitun
degiskeni secin.

Istege bagli olarak, alt topluluklari tanimlamak icin degiskenler belirtebilirsiniz. Istatistikler her bir alt
popilasyon icin ayri olarak hesaplanir.

Karmasik Ornekler Capraz Tablolar Istatistikleri

Hiicreler. Bu grup, hiicre doldurma boyutu ve satir, siitun ve tablo ylizdelerine iliskin tahminleri
istemenize olanak saglar.

Istatistikler. Bu grup, popiilasyon boyutu ve satir, siitun ve tablo yiizdeleriyle iligkili istatistikleri Giretir.

- Standart hata. Tahmine iliskin standart hata.
« Giiven araligi. Belirtilen diizeyi kullanarak tahmin icin bir gliven araligi.
- cesitleme katsayisi. Tahmine iliskin tahminin standart hatasinin orani.
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- Beklenen degerler. Satir ve slitun degiskeninin bagimsizlig varsayimi kapsaminda tahmin edilen
tahmin degeri.

« Agirlikli sayi. Tahmini hesaplamak igin kullanilan birim sayisi.

- Tasarim etkisi. Ornegin basit bir rasgele 6rnek oldugunu varsayarak elde edilen varyansa iliskin tahmini
farkin orani. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha biiyik etkileri gosterdigi karmasik bir tasarim
belirtme etkisine iliskin bir 6l¢imdiir.

« Tasarim etkisinin temel kokii. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha bliylik etkileri gosterdigi karmasik
bir tasarim belirtme etkisine iliskin bir 6lcimddr.

- Artilar. Beklenen deger, iki degisken arasinda herhangi bir iliski olmamasi durumunda, hiicrede
bekleyecegi vaka sayisidir. Pozitif bir artili, hiicrede satir ve siitun degiskenlerinin bagimsiz olmasi
durumunda oldugundan daha fazla vaka oldugunu gosterir.

« Ayarlanan artiklar. Bir hiicre icin arta kalan (gdzlenen eksi beklenen deger), standart hatasina iliskin
bir tahminle béliinerek bolinen. Sonugtaki standartlastirilmis artigin, ortadaki ya da ortadaki standart
sapma birimlerinde ifade edilir.

2-by-2 Tablolar icin Ozetler. Bu grup, satir ve kolon degiskeninin her birinin iki kategorisi olan cizelgelere
iliskin istatistikleri Gretir. Her biri bir faktériin varlig ile bir olayin meydana gelmesinin arasindaki iligkinin
kuvvetinin ol¢isuddar.

 Oran orani. Oransal oran, fakt6ériin ortaya ¢ikma olasiligl az oldugunda, goreli risk tahmini olarak
kullanilabilir.

 Goreli risk. 1. isin yoklugunda bir etkinlik olma riskinin goriilme orani, bu faktor agisindan da bir risk.
« Risk farki. Faktor bulunmuunda bir olay olma riski ile karRla®ma riski aras®ldaki farklar.

Satir ve siitunlarin bagimsizliginin sinanmasi. Bu, bir satir ve siitun degiskeninin bagimsiz oldugu
hipotezinin ki-kare ve olasilik orani sinamalarini tretir. Her degisken cifti icin ayri sinamalar gerceklestirilir.

Karmasik Ornekler Degerleri Eksik

Complex Samples Crosstabs: Missing Values

Tables
@ Uze all available data (table-by-table deletion)

© Use conzistent caze basze (listwise deletion)

Categarical Design Watiables
@) User-missing values are invalid
&) Uzer-mizsing values are valid

Cazes with invalid data for any categorical design
variables are excluded from the analysis.

|Cormnue][ Cancel ][ Help ]

Sekil 6. Eksik Degerler iletisim kutusu

Cizelgeler. Bu grup, ¢coziimlemede hangi vakalarin kullanilacagini belirler.

« Kullanilabilir tiim verileri kullanin. Eksik degerler cizelgeye gore cizelge temelinde saptanir. Bu
nedenle, istatistikleri hesaplamak icin kullanilan durumlar, siklik ya da gapraz tablo tablolarina gére
degisiklik gosterebilir.

 Tutarli vaka tabanini kullan. Eksik degerler tim degiskenlerde belirlenir. Bu nedenle istatistikleri
hesaplamak icin kullanilan vakalar tablolara gére tutarlidir.

Kategorik Tasarim Degiskenleri. Bu grup, kullanici eksik degerlerin gecerli mi, gecersiz mi oldugunu
belirler.
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Karmasik Ornekler Secenekleri

Complex Samples Crosstabs: Options @

rSubpopulation Display
@ &l in the same tahle
(@) Each in a separate table

[Cormnuel[ Cancel ][ Help ]

Sekil 7. Secenekler iletisim kutusu

Alt Doldurma Goriintiisii. Alt popilasyonlarin ayni tabloda ya da ayri tablolarda goriintiilenmesini
secgebilirsiniz.

Karmasik Ornekler Oranlari

Complex Samples Ratios yordami, degiskenlerin oranlarina iligkin univariate zet istatistiklerini
gorintdiler. Istege bagli olarak, bir ya da daha fazla kategori degiskeni tarafindan tanimlanan alt gruplara
gore istatistik isteginde bulunyabilirsiniz.

Ornek. Karmasik Ornekler Ratios yordaminin kullanilmasi, karmasik bir tasarima gére yiiriitiilen bir durum
capindaki anketin sonuglarina ve verilere iligskin uygun bir analiz planina dayali olarak, gecerli 6zellik
degerinin son degerlendirilmis degerine orani icin agiklayici istatistikleri elde edebilirsiniz.

Istatistikler. Bu yordam, oran tahminlerini, t sinamalarini, standart hatalari, giiven araliklarini, katsayilarin
katsayilarini, agirlikli olmayan sayilari, niifus biydkliklerini, tasarim etkilerini ve tasarim etkilerinin kare
koklerini olusturur.

Karmasik Ornekler Oranlarina Gére Dikkat Edilmesi Gereken Noktalar

Veri. Numeratorler ve paydalari pozitif degerli 6lcek degiskenleri olmalidir. Alt niifus degiskenleri dizgi ya
da sayisal olabilir, ancak kategorik olmalidir.

Varsayimlar. The cases in the data file represent a sample from a complex design that should be analyzed
according to the specifications in the file selected in the Karmasik Ornekler Plani iletisim kutusu.

Karmasik Ornek Oranlarinin Elde Edilmesi
1. Menilerden sunlari secin:
Coziimle > Karmasik Ornekler > Ratios ...
2. Bir plan dosyasi secin. istege bagli olarak, 6zel bir ortak olasiliklar dosyasi segin.
3. Devamdiigmesini tiklatin.
4. Karmastk Ornekler Ratios iletisim kutusunda, en az bir sayisal degisken ve paydaci degiskeni secin.

Istege bagli olarak, istatistiklerin iretilecegi alt gruplar tanimlamak icin degiskenler belirtebilirsiniz.

Karmasik Ornek Oranlar Istatistikleri
Istatistikler. Bu grup, oran tahminiyle iliskili istatistikleri iretir.
- Standart hata. Tahmine iliskin standart hata.
- Giiven araligi. Belirtilen diizeyi kullanarak tahmin icin bir gliven araligi.
- cesitleme katsayisi. Tahmine iliskin tahminin standart hatasinin orani.
« Agirlikli sayi. Tahmini hesaplamak icin kullanilan birim sayisi.
« Doldurma boyutu. Popilasyondaki tahmini birim sayisi.

- Tasarim etkisi. Ornegin basit bir rasgele 6rnek oldugunu varsayarak elde edilen varyansa iliskin tahmini
farkin orani. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha buyUk etkileri gosterdigi karmasik bir tasarim
belirtme etkisine iligkin bir 6lctimddr.
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« Tasarim etkisinin temel kokii. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha bliylik etkileri gosterdigi karmasik
bir tasarim belirtme etkisine iliskin bir 6lctimddr.

T sinamasi. Belirtilen bir degere iliskin tahminler igin t sinamasini isteyebilirsiniz.

Karmasik Ornekler Oranlari Eksik Degerleri

Oranlar. Bu grup, ¢coziimlemede hangi vakalarin kullanilacagini belirler.

« Kullanilabilir tiim verileri kullanin. Eksik degerler oran-oranlar temelinde belirlenir. Bu nedenle,
istatistikleri hesaplamak igin kullanilan durumlar, payda-paydaci ¢iftleri arasinda degisiklik gosterebilir.

- Bilyiik ve kii¢iik harf uyumlu oldugundan emin olun. Eksik degerler tiim degiskenlerde belirlenir. Bu
nedenle istatistikleri hesaplamak icin kullanilan durumlar tutarlidir.

Kategorik Tasarim Degiskenleri. Bu grup, kullanici eksik degerlerin gegerli mi, gecersiz mi oldugunu
belirler.

Karmasik Ornekler Secenekleri

Complex Samples Crosstabs: Options ﬁ

r=ubpopulation Display
@ Allinthe same tahle
(@) Each in a separate table

(icantinue)

Sekil 8. Secenekler iletisim kutusu

Cancel ][ Help ]

Alt Doldurma Gaoriintiisii. Alt poptilasyonlarin ayni tabloda ya da ayri tablolarda goriintiilenmesini
secebilirsiniz.

Karmasik Ornekler Genel Dogrusal Modeli

Complex Samples General Linear Model (CSGLM) yordami, karmasik 6rnekleme yéntemlerinin gizdigi
ornekler icin dogrusal regresyon analizi ve varyans ve kovaryans analizinin gerceklestirilmesini saglar.
Istege bagli olarak, bir alt popllasyon igin ¢éziimlemeler isteyebilirsiniz.

Ornek. Karmasik bir tasarima gore, bir market zinciri, satin alma aliskanliklariyla ilgili bir dizi miisteriyi
inceledi. Anket sonuglari ve her misterinin bir énceki aya ne kadar harcadigi g6z 6niine alindiginda,
magaza, musterilerin alisveris yapan misterilerin bir ayda harcadiklar miktarla ilgili olup olmadigini,
mdusterinin cinsiyetini denetleyerek ve 6rnekleme tasarimini dahil edip etmedigini gérmek istiyor.

Istatistikler. Bu yordam, model parametreleri icin tahminler, standart hatalar, giiven araliklari, t

testleri, tasarim efektleri ve tasarim etkilerinin kare kdklerinin yani sira parametre tahminleri arasindaki
korelasyonlari ve kovaranslari tiretir. Bagimli ve bagimsiz degiskenler icin model siZasina ve agiklayici
istatistiklere iligkin 6lciimler de kullanilabilir. Ayrica, model katsayilari ve faktor etkilesimleri diizeyleri igin
tahmini marjinal arag talep edebilirsiniz.

Karmasik Ornekler Genel Dogrusal Model Verilerine Dikkat Edilmesi Gerekenler

Veri. Bagimli degisken nicel olur. Etkenler kategorik. Covariates, bagimli degiskenle ilgili niceliksel
degiskenlerdir. Alt nifus degiskenleri dizgi ya da sayisal olabilir, ancak kategorik olmalidir.

Varsayimlari. The cases in the data file represent a sample from a complex design that should be
analyzed according to the specifications in the file selected in the Karmasik Ornekler Plani iletisim kutusu.

Karmaslik Bir Orneklerin Elde Edilmesi Genel Dogrusal Modeli
1. Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Karmasik Ornekler > Genel Dogrusal Model ...
2. Bir plan dosyasi secin. Istege bagli olarak, 6zel bir ortak olasiliklar dosyasi secin.
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3. Devamdiigmesini tiklatin.

4. Karmasik Ornekler Genel Dogrusal Modeli iletisim kutusunda, bagimli bir degisken secin.
Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

« Verileriniz igin uygun olan etkenler ve kovariatlar i¢in degiskenleri segin.

- Biralt doldurma tanimlamak icin bir degisken belirtin. C6zimleme, yalnizca alt poptilasyon degiskeninin
secilen kategorisi igin gergeklestirilir.

Karmasik Ornekler Genel Dogrusal Modeli

Model Efektlerini Belirtin. Varsayilan olarak, yordam ana iletisim kutusunda belirtilen etkenleri ve
kovariatlari kullanarak bir ana etki modeli olusturur. Alternatif olarak, etkilesim etkilerini ve igige yerlesimli
terimleri iceren 6zel bir model olusturabilirsiniz.

Icice Olmayan Kosullar

Secilen etkenler ve kovariatlar igin:

Etkilesim. Secilen tim degiskenler icin en st diizey etkilesim terimini olusturur.
Ana etkiler. Secilen her degisken igin bir ana etki terimi yaratir.

Tiim 2 yonlii. Secilen degiskenlerin olasi tiim iki yonlu etkilesimlerini yaratir.
Tiim 3 yonlii. Secilen degiskenlerin olasi ti¢ yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 4 yonlii. Secilen degiskenlerin dort yonlu etkilesimlerini yaratir.

Tiim 5 yonlii. Secilen degiskenlerin bes yonli etkilesimlerini yaratir.

Icice Kosullar

Bu yordamda modeliniz icin icice kullanim terimleri olusturabilirsiniz. Igice yerlesimli terimler, degerleri
baska bir katsayi diizeyleriyle etkilesimde bulunmayan bir katsayi ya da kovariate etkisini modellemek
icin kullaniglidir. Ornegin, bir bakkal zinciri, miisterilerinin harcama aliskanliklarini birkag magaza
lokasyonunda takip edebilir. Since each customer frequents only one of these locations, the Miisteri effect
can be said to be icice yerlestirilmis the Magaza konumu effect.

Buna ek olarak, ayni kovariate iliskin polinom terimleri gibi etkilesim etkilerini de icerebilir ya daigige
kullanim stirelerine birden cok icice yerlestirme diizeyi ekleyebilirsiniz.

Simirlamalar. icice yerlesimli terimler asagidaki kisitlamalara sahiptir:

- Bir etkilesim igindeki tim etmenler benzersiz olmalidir. Bu nedenle, A bir faktérse, A* A ' nin belirtilmesi
gecersizdir.

- Icice gecmis bir etki icindeki tim etmenler benzersiz olmalidir. Bu nedenle, A bir katsayiysa, A (A)
belirtildiginde gecgersiz olur.

- Bir kovariate icinde higbir etki icice yerlestirilemez. Dolayisiyla, A bir katsaylysa ve X bir kovarikse, A (X)
degerinin belirlenmesi gecersizdir.

Kesisme. Kesisme genellikle modele dahil edilir. Eger veri gecitten gecebilecegini varsayarsaniz, kesisme
noktasini diglayabilirsiniz. Kesismeyi modele dahil etseniz bile, bu engelle ilgili istatistikleri gizlemeye de
tercih edebilirsiniz.

Karmasik Ornekler Genel Dogrusal Model Istatistikleri

Model Parametreleri. Bu grup, model degistirgeleriyle ilgili istatistiklerin gériintilenmesini denetlemenizi
saglar.

« Tahmin. Katsayilarin tahminlerini gérlntiler.

- Standart hata. Her bir katsayi tahminine iligskin standart hatayi goriintiler.

« Giiven araligl. Her katsayi tahmini igin bir gliven araligi goriintiler. Segenekler iletisim kutusunda aralik
icin gliven diizeyi ayarlanir.
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- T sinamasi. Her bir katsayi tahminine iliskin bir t sinamasini goriintiler. Her bir test icin bos deger

hipotezi, katsayi degerinin 0 oldugu varsayiliyor.

Degistirge tahminlerinin kovaranslari. Model katsayilarina iliskin kovaryans matrisi tahminini
gortntiler.

Degistirge tahminlerinin ilintileri. Model katsayilarina iliskin ilinti matrisi tahminini gortintiler.

Tasarim etkisi. Ornegin basit bir rasgele 6rnek oldugunu varsayarak elde edilen varyansa iliskin tahmini
farkin orani. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha buytk etkileri gosterdigi karmasik bir tasarim
belirtme etkisine iliskin bir 6lctimddr.

Tasarim etkisinin temel kokii. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha buytik etkileri gosterdigi karmasik
bir tasarim belirtme etkisine iligskin bir 6lgiimddr.

Model sigdir. R 2 ve kok ortalik karesi hata istatistiklerini gériintiiler.

Popiilasyon, bagimli degisken ve covariates anlamina gelir. Bagimli degiskene, kovaryalara ve
etmenlere iliskin 6zet bilgileri gorintdler.

Ornek tasarim bilgileri. Ornekle ilgili 6zet bilgileri gériintiiler. Bu bilgiler, agirlikli sayi ve doldurma boyutu
daicinde olmak lzere, 6rnek olarak gosterilir.

Karmasik Ornekler Hipotez Testleri

Test istatistigi. Bu grup, hipotezleri test etmek icin kullanilan istatistik tipini segmenize olanak saglar. F,
ayarlanmis F, ki-kare ve ayarlanmis ki-kare arasinda secim yapabilirsiniz.

Ozgiirliik Dereceleri 6rnekleme. Bu grup, tiim test istatistikleri icin p degerlerini hesaplamak igin
kullanilan serbestlik tasarim dereceleri lizerinde denetim saglar. Ornekleme tasarimina dayali olarak,
ornekleme asamasindaki birincil 6rnekleme birimlerinin sayisi ile strata sayisi arasindaki fark degerdir.
Alternatif olarak, pozitif bir tamsayi belirterek 6zel bir serbestlik derecesi ayarlayabilirsiniz.

Birden Cok Karsilik icin Ayarlama. Coklu karsitliklar iceren hipotez testlerini gergeklestirirken, genel
onem diizeyi dahil edilen karsitliklar icin 5nem diizeylerinden ayarlanabilir. Bu grup, ayarlama yontemini
secmenize olanak saglar.

En az onemli fark. Bu yontem, bazi dogrusal karsitliklarin bos deger hipotezinden farkli oldugu
hipotezleri reddetme olasiligini kontrol etmez.

Siralt Sidak. Bu, bireysel hipotezleri reddetme agisindan gok daha az tutucu olan, ancak ayni genel 6nem
diizeyini koruyan sirali bir adim-digi Sidak yordamlidir.

Sirali Bonferroni. Bu, bireysel hipotezleri reddetme agisindan ¢ok daha az tutucu olan, ancak ayni genel
onem diizeyini koruyan, sirali bir adim adim 6znel Bonferroni prosediirdiir.

Sidak. Bu yontem, Bonferroni yaklasimindan daha siki sinirlar saglar.

Bonferroni. Bu ydontem, coklu karsitliklarin test edilmekte oldugu gercedeki gézlemlenen 6nem diizeyini
ayarlar.

Karmasik Ornekler Genel Dogrusal Model Tahmini Anlami

Tahmini Anlam Iletisim kutusu, Model alt iletisim kutusunda belirtilen etkenler ve faktér etkilesimleri
diizeyleri icin model tahmini marjinal araglari goriintiilemenize olanak saglar. Genel popiilasenin
gorintilenme anlamina da getirmesini isteyebilirsiniz.

Terim. Secilen etkenler ve katsayi etkilesimleri icin tahmini olarak hesaplanir.

Karsitlik. Karsitlik, hipotez testlerinin tahmini degeri karsilastirmak i¢in nasil ayarlanacak oldugunu
belirler.

Basit. Her diizeyin ortalasini, belirtilen bir dlizeyin ortasindan ortalamaya karsilastirir. Bu tiir karsitlik, bir
denetim grubu oldugunda kullanislidir.

Sapma. Her bir diizeyin ortasini (basvuru kategorisi disinda), tim dlzeylerin ortasindan (biyik
ortalama) karsilastirir. Katsayi diizeylerinin diizeyleri herhangi bir sirada olabilir.
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Fark. Her bir diizeyin ortasini (ilk haric) 6nceki diizeylerin ortasindan ifade eder. Bazen ters Helmert
karsitliklari olarak adlandirilirlar.

Helmert. Katsayisinin her bir diizeyinin ortalasini (son harig), sonraki diizeylerin ortasindan ifade eder.

Yineleniyor. Her bir diizeyin (son haric) ortalagl, sonraki diizeyin ortasindan ortalamaya gore karsilastirir.

Polinom. , dogrusal efekti, karesel efekti, kiibik etkiyi ve benzeri sekilde karsilastirir. Ilk serbestlik
derecesi tiim kategorilerde dogrusal etkiyi; ikinci derece 6zgurliik, karesel efekt, vb. icerir. Bu karsitliklar
genellikle polinom egilimlerini tahmin etmek icin kullanilir.

Basvuru Kategorisi. Basit ve sapma karsitliklari, diger kisilerin karsilastirildig) bir basvuru kategorisi ya da
faktor diizeyi gerektirir.

Karmasik Ornekler Genel Dogrusal Model Kaydetme

Degiskenleri Kaydedin. Bu grup, calisma dosyasinda yeni degiskenler olarak model tahmin edilen
degerleri ve artiklari kaydetmenize olanak saglar.

Modeli IBM SPSS Statistics verileri olarak disa aktarin. Writes a dataset in IBM SPSS Statistics format
containing the parameter correlation or covariance matrix with parameter estimates, standard errors,
significance values, and degrees of freedom. Matriks dosyasindaki degiskenlerin sirasi asagidaki gibidir.

« satirtipi_. Deger alir (ve deger etiketleri), COV (Covarices), CORR (Corlinices), EST (Parametre
tahminleri), SE (Standart hatalar), SIG (Onem diizeyleri) ve DF (Sampling tasarim serbestlik dereceleri).
Her model parametresi igin satir tipi COV (ya da CORR) ile ayri bir vaka vardir; ayrica, diger satir tiplerinin
her biri icin ayri bir vaka vardir.

 Vardi_. Takes values P1, P2, ..., Tim model parametrelerinin sirali bir listesine karsilik gelir. Satir tipleri
COV ya da CORR igin, parametre tahminleri tablosunda gosterilen parametre dizgilerine karsilik gelen
deger etiketleriyle. Hiicreler, diger satir tipleri icin bos olur.

- P1, P2, ... Bu degiskenler, parametre tahminleri tablosunda gdsterilen parametre dizgilerine karsilik
gelen degisken etiketlerle, tim model parametrelerinin sirali bir listesine karsilik gelir ve satir tipine
gore degerleri alir. Yedek parametreler icin tiim kovarianslar sifira ayarlanir; ilintilendirmeler sistem
eksik degerine ayarlanir; tiim parametre tahminleri sifir olarak ayarlanir ve tim standart hatalar, 6Gnem
diizeyleri ve yeniden kalan serbestlik dereceleri sistem eksik degerine ayarlanir.

Not: Bu dosya, burada disa aktarilan tiim satir tiplerini kabul etmedikge bir matris dosyasini okuyan diger
yordamlarda daha fazla analiz icin hemen kullanilabilir degildir.

Modeli XML Olarak Disa Aktar Parametre tahminlerini ve secilmisse, XML (PMML) biciminde parametre
kovaryans matrisini kaydeder. Model bilgilerini, puanlama amaciyla diger veri dosyalarina uygulamak igin
bu model dosyasini kullanabilirsiniz.

Karmasik Ornekler Genel Dogrusal Model Secenekleri

Kullanici-Eksik Degerler. Bagimli degisken ve kovariates gibi tiim tasarim degiskenlerinin gegerli veriler
olmalidir. Bu degiskenlerin herhangi biri icin gecersiz veri iceren vakalar ¢éziimlemekten silinir. Bu
denetimler, kullanici eksik degerlerin strata, kiime, alt doldurma ve faktor degiskenleri arasinda gecerli
olup olmadigina karar vermenize olanak tanir.

Giiven Araligi. Bu, katsayi tahminlerine iligkin gliven aralig) diizeyi ve tahmini marjinal ifade anlamina
gelir. 50 'den biiyik ya da bu degere esit ve 100 'den kii¢lk bir deger belirtin.

CSGLM Komutu Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Etkilerin dogrusal birlesimine ya da bir degere ( CUSTOM altkomutunu kullanarak) karsilik gelen 6zel
efektler sinamalarini belirtin.

« Fix covariates at values other than their means when computing estimated marginal means (using the
EMMEANS subcommand).

« Polinom karsitliklari icin bir metrik belirtin (EMMEANS altkomutunu kullanarak).

20 IBM SPSS Complex Samples 29



« Tekillik denetimi icin bir tolerans degeri belirtin (CRITERIA altkomutunu kullanarak).
« Saklanmis degiskenler icin kullanici tanimli adlar yaratin ( SAVE altkomutunu kullanarak).
« Genel olarak degerli bir islev ( PRINT altkomutunu kullanarak) dretin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Karmasik Ornekler Lojistik Regresyon

Karmasik Ornekler Lojistik Regresyon yordami, karmasik érnekleme yéntemlerinin cizdigi érnekler icin,
ikili ya da cok degiskenli bagimli degisken iizerinde lojistik regresyon analizi gerceklestirir. Istege bagli
olarak, bir alt popllasyon icin ¢ozlimlemeler isteyebilirsiniz.

Ornek. Bir kredi gorevlisi, karmasik bir tasarima gére, farkli subelerde kredi verilen miisterilerin gegcmis
kayitlarini topladi. Memur, 6rnek tasarimin birlestirilirken, musteri varsayilanlarinin yasla, istihdam
gecmisiyle ve kredi borcunun miktarina iliskin olasilik olup olmadigini gérmek istiyor.

Istatistikler. Bu yordam, model parametrelerinin tasarim etkilerinin yani sira, parametre tahminleri
arasindaki korelasyonlarin ve tasarim etkilerinin tahminlerini, Gstel tahminlerini, standart hatalari, giiven
araliklarini, t testlerini, tasarim etkilerini ve tasarim etkilerinin karekdsel koklerini tretir. Sézde R 2
istatistikleri, siniflandirma cizelgeleri ve bagimli ve bagimsiz degiskenlere iliskin agiklayici istatistikler de
kullanilabilir.

Karmasik Ornekler Logistik Regresyon Verileri Konulari

Veri. Bagimli degisken kategorik bir degiskendir. Etkenler kategorik. Covariates, bagimli degiskenle ilgili
niceliksel degiskenlerdir. Alt niifus degiskenleri dizgi ya da sayisal olabilir, ancak kategorik olmalidir.

Varsayimlari. The cases in the data file represent a sample from a complex design that should be
analyzed according to the specifications in the file selected in the Karmasik Ornekler Plani iletisim kutusu.

Karmasik Ornekler Lojistik Regresyon Elde Etme
1. Meniilerden sunlari secin:

Coziimle > Karmasik Ornekler > Mantiksal Regresyon ...
2. Bir plan dosyasi secin. istege bagli olarak, 6zel bir ortak olasiliklar dosyasi segin.
3. Devamdiigmesini tiklatin.
4. Complex Samples Logistic Regression iletisim kutusunda, bir bagimli degisken segin.

Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« Verileriniz igin uygun olan etkenler ve kovariatlar i¢in degiskenleri segin.

« Bir alt doldurma tanimlamak igin bir degisken belirtin. Cézlimleme, yalnizca alt populasyon degiskeninin
segilen kategorisi icin gerceklestirilir.

Karmasik Ornekler Lojistik Regresyon Basvurusu Kategorisi

Varsayilan olarak, Karmasik Ornekler Logistic Regresyon yordami, en yiiksek degerli kategoriyi basvuru
kategorisini yapar. Bu iletisim kutusu, basvuru kategorisi olarak en yiksek degeri, en diisik degeri ya da
0zel kategoriyi belirlemenize olanak tanir.

Karmasik Ornekler Lojistik Regresyon Modeli

Model Efektlerini Belirtin. Varsayilan olarak, yordam ana iletisim kutusunda belirtilen etkenleri ve
kovariatlari kullanarak bir ana etki modeli olusturur. Alternatif olarak, etkilesim etkilerini ve icice yerlegimli
terimleri iceren 6zel bir model olusturabilirsiniz.

Icice Olmayan Kosullar
Secilen etkenler ve kovariatlar igin:

Etkilesim. Secilen tim degiskenler icin en Ust dizey etkilesim terimini olusturur.
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Ana etkiler. Segilen her degisken igin bir ana etki terimi yaratir.

Tiim 2 yonlii. Secilen degiskenlerin olasi tiim iki yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 3 yonlii. Secilen degiskenlerin olasi li¢ yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 4 yonlii. Secilen degiskenlerin dort yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 5 yonlii. Secilen degiskenlerin bes yonll etkilesimlerini yaratir.

Icice Kosullar

Bu yordamda modeliniz icin igigce kullanim terimleri olusturabilirsiniz. Igice yerlesimli terimler, degerleri
baska bir katsayi diizeyleriyle etkilesimde bulunmayan bir katsayi ya da kovariate etkisini modellemek
icin kullanislidir. Ornegin, bir bakkal zinciri, misterilerinin harcama aliskanliklarini birkag magaza

lokasyonunda takip edebilir. Since each customer frequents only one of these locations, the Mlisteri effect
can be said to be icice yerlestirilmis the Magaza konumu effect.

Buna ek olarak, ayni kovariate iliskin polinom terimleri gibi etkilesim etkilerini de icerebilir ya daigige
kullanim stirelerine birden cok icice yerlestirme diizeyi ekleyebilirsiniz.

Sinirlamalar. Icice yerlesimli terimler asagidaki kisitlamalara sahiptir:

« Bir etkilesim icindeki tim etmenler benzersiz olmalidir. Bu nedenle, A bir faktorse, A* A ' nin belirtilmesi
gecersizdir.

- Icice gecmis bir etki icindeki tim etmenler benzersiz olmalidir. Bu nedenle, A bir katsayiysa, A (A)
belirtildiginde gegersiz olur.

« Bir kovariate icinde hicbir etki icice yerlestirilemez. Dolayislyla, A bir katsayiysa ve X bir kovarikse, A (X)
degerinin belirlenmesi gecersizdir.

Kesisme. Kesisme genellikle modele dahil edilir. Eger veri gegitten gecebilecegini varsayarsaniz, kesisme
noktasini diglayabilirsiniz. Kesismeyi modele dahil etseniz bile, bu engelle ilgili istatistikleri gizlemeye de
tercih edebilirsiniz.

Karmasik Ornekler Lojistik Regresyon Istatistikleri
Model Sigdir. Genel model performansini élgen istatistiklerin gériintiilenmesini denetler.

- Sozde R-kare. Dogrusal regresyondaki R 2 istatistigi, logistik regresyon modelleri arasinda kesin bir es
parca olmaz. Bunun yerine, R 2 istatistigi 6zelliklerini taklit etmeyi deneyen birden cok &l¢i vardir.

- Siniflandirma tablosu. Gozetlenen kategorinin, bagimli degisken tzerindeki model-tahmin kategorisi
tarafindan tabullenmis capraz siniflandirmalarini goriintiler.

Parametreler. Bu grup, model degistirgeleriyle ilgili istatistiklerin goriintilenmesini denetlemenizi saglar.

« Tahmin. Katsayilarin tahminlerini goriintiler.

« Us tahmini tahmini. Katsayilarin tahminlerinin giiciide yiikseltilmis dogal logaritmanin temelini
gorlntiler. Tahmin, istatistiksel testler icin glizel 6zelliklere sahip olmakla birlikte, Gistel tahmin ya da
exp (B), yorumlamak daha kolaydir.

- Standart hata. Her bir katsayi tahminine iligskin standart hatayi goriintiler.

« Giiven araligl. Her katsayi tahmini igin bir gliven araligi goriintiler. Segenekler iletisim kutusunda aralik
icin gliven diizeyi ayarlanir.

« T sinamasi. Her bir katsayi tahminine iliskin bir t sinamasini goriintiiler. Her bir test icin bos deger
hipotezi, katsayi degerinin 0 oldugu varsayiliyor.

« Degistirge tahminlerinin kovaranslari. Model katsayilarina iligkin kovaryans matrisi tahminini
gorlntiler.

« Degistirge tahminlerinin ilintileri. Model katsayilarina iligkin ilinti matrisi tahminini gérintdler.

« Tasarim etkisi. Ornegin basit bir rasgele 6rnek oldugunu varsayarak elde edilen varyansa iliskin tahmini
farkin orani. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha biiyik etkileri gosterdigi karmasik bir tasarim
belirtme etkisine iliskin bir él¢imdiir.
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« Tasarim etkisinin temel kokii. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha bliylik etkileri gosterdigi karmasik
bir tasarim belirtme etkisine iliskin bir 6lctimddr.

Model degiskenlerine iligkin 6zet istatistikleri. Bagimli degiskene, kovaryalara ve etmenlere iliskin 6zet
bilgileri gorintiler.

Ornek tasarim bilgileri. Ornekle ilgili 6zet bilgileri gériintiler. Bu bilgiler, agirlikli sayi ve doldurma boyutu
daicinde olmak lzere, 6rnek olarak gosterilir.

Karmasik Ornekler Hipotez Testleri

Test istatistigi. Bu grup, hipotezleri test etmek icin kullanilan istatistik tipini segmenize olanak saglar. F,
ayarlanmis F, ki-kare ve ayarlanmis ki-kare arasinda secim yapabilirsiniz.

Ozgiirliik Dereceleri 6rnekleme. Bu grup, tiim test istatistikleri icin p degerlerini hesaplamak icin
kullanilan serbestlik tasarim dereceleri {izerinde denetim saglar. Ornekleme tasarimina dayali olarak,
ornekleme asamasindaki birincil 6rnekleme birimlerinin sayisi ile strata sayisi arasindaki fark degerdir.
Alternatif olarak, pozitif bir tamsayi belirterek 6zel bir serbestlik derecesi ayarlayabilirsiniz.

Birden Cok Karsilik icin Ayarlama. Coklu karsitliklar iceren hipotez testlerini gergeklestirirken, genel
onem diizeyi dahil edilen karsitliklar icin 6nem diizeylerinden ayarlanabilir. Bu grup, ayarlama yontemini
segmenize olanak saglar.

« En az onemli fark. Bu yontem, bazi dogrusal karsitliklarin bos deger hipotezinden farkli oldugu
hipotezleri reddetme olasiligini kontrol etmez.

« Siralt Sidak. Bu, bireysel hipotezleri reddetme acisindan ¢ok daha az tutucu olan, ancak ayni genel 6nem
diizeyini koruyan sirali bir adim-disi Sidak yordamlidir.

« Siralt Bonferroni. Bu, bireysel hipotezleri reddetme agisindan ¢ok daha az tutucu olan, ancak ayni genel
onem diizeyini koruyan, sirali bir adim adim 6znel Bonferroni prosedirdiir.

 Sidak. Bu ydontem, Bonferroni yaklasimindan daha siki sinirlar saglar.

 Bonferroni. Bu yontem, coklu karsitliklarin test edilmekte oldugu gercedeki gézlemlenen 6nem diizeyini
ayarlar.

Karmasik Ornekler Lojistik Regresyon Oranlarina Gore Oranlar

Oranlar Oranlar iletisim kutusu, belirtilen etkenler ve kovariates igin model tahmini oranlar oranlarinin
gorlintilenmesine olanak saglar. Basvuru kategorisi disinda, bagimli degiskenin her kategorisi igin ayri bir
oranlar kiimesi hesaplanir.

Etkenler. Secilen her bir faktor igin, katsayi kategorisinin her kategorindeki oranlarin, belirtilen basvuru
kategorisinin oranlarina oranini gériintaler.

Covariates. Secilen her bir covariate icin, kovariate 'in ortalama degerindeki oranlarin oranini ve ortalama
degisiklik oranindaki oran oranindaki oranlara oranini gériintiiler.

Bir faktor veya kovariate icin oranlar hesaplanirken, prosedir diger tiim etkenleri en yliksek seviyelerinde
ve diger tiim kovariatlarda da kendi imkanlariyla diizeltmektedir. Bir katsayi ya da covariate, modeldeki
diger 6ngorilebilirlerle etkilesirse, oranlar oranlar yalnizca belirtilen degiskendeki degisiklige degil, ayni
zamanda etkilesim icinde bulundugu degiskenlerin degerlerinde de degisir. Belirli bir covariate, modelde
kendisiyle etkilesirse (6rnegin, age*age), oranlar oranlar, kovariate icindeki degisiklige ve kovariate
degerine bagli olur.

Karmasik Ornekler Lojistik Regresyon Tasarrufu

Degiskenleri Kaydedin. Bu grup, model 6ngoriilen kategoriyi ve tahmini olasiliklari, etkin veri kiimesinde
yeni degiskenler olarak kaydetmenize olanak saglar.

Modeli IBM SPSS Statistics verileri olarak disa aktarin. Writes a dataset in IBM SPSS Statistics format
containing the parameter correlation or covariance matrix with parameter estimates, standard errors,
significance values, and degrees of freedom. Matriks dosyasindaki degiskenlerin sirasi asagidaki gibidir.
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« satirtipi_. Deger alir (ve deger etiketleri), COV (Covarices), CORR (Corlinices), EST (Parametre
tahminleri), SE (Standart hatalar), SIG (Onem diizeyleri) ve DF (Sampling tasarim serbestlik dereceleri).
Her model parametresi igin satir tipi COV (ya da CORR) ile ayri bir vaka vardir; ayrica, diger satir tiplerinin
her biri icin ayri bir vaka vardir.

 Vardi_. Takes values P1, P2, ..., Tim model parametrelerinin sirali bir listesine karsilik gelir. Satir tipleri
COV ya da CORR igin, parametre tahminleri tablosunda gosterilen parametre dizgilerine karsilik gelen
deger etiketleriyle. Hiicreler, diger satir tipleri icin bos olur.

- P1, P2, ... Bu degiskenler, parametre tahminleri tablosunda gdsterilen parametre dizgilerine karsilik
gelen degisken etiketlerle, tim model parametrelerinin sirali bir listesine karsilik gelir ve satir tipine
gore degerleri alir. Yedek parametreler icin tiim kovarianslar sifira ayarlanir; ilintilendirmeler sistem
eksik degerine ayarlanir; tiim parametre tahminleri sifir olarak ayarlanir ve tiim standart hatalar, 6Gnem
diizeyleri ve yeniden kalan serbestlik dereceleri sistem eksik degerine ayarlanir.

Not: Bu dosya, burada disa aktarilan tiim satir tiplerini kabul etmedikge bir matris dosyasini okuyan diger
yordamlarda daha fazla analiz icin hemen kullanilabilir degildir.

Modeli XML Olarak Disa Aktar Parametre tahminlerini ve secilmisse, XML (PMML) biciminde parametre
kovaryans matrisini kaydeder. Model bilgilerini, puanlama amaciyla diger veri dosyalarina uygulamak igin
bu model dosyasini kullanabilirsiniz.

Karmasik Ornekler Lojistik Regresyon Secenekleri
Tahmini. Bu grup, model tahmininde kullanilan ¢esitli él¢titlerin denetimini size saglar.

« Yineleme Sayisi Ust Sinir1. Algoritmanin yiiriitiilecegi yineleme sayisi tist siniri. Negatif olmayan bir
tamsayi belirtin.

« Maximum Step-Halving. Her yinelemede, adim biyikligd, glinliik olasilik artiglarina ya da adim
halkasina ulasilincaya kadar 0.5 katsayisi kadar azaltilir. Arti bir tamsayi belirtin.

- Degistirge tahminlerinde degisiklik temelinde yinelemeleri sinirla. Secildiginde, algoritma
tahminlerindeki mutlak ya da goreli degisikligin belirtilen degerden kii¢lk oldugu bir yinelemenin
ardindan algoritma durur; bu da eksi olmayan bir deger olmalidir.

- Giinliige kaydetme olasiiginin degismesine dayali yinelemeleri sinirla. Secildiginde, ginliik olma
olasiliginin mutlak ya da goreli degisikligin belirtilen degerden kiiciik oldugu bir yinelemeden sonra
algoritma durur; bu da eksi olmayan bir deger olmalidir.

« Veri noktalarinin tam olarak ayrilmasini kontrol edin. Segildiginde, algoritma, parametre
tahminlerinin benzersiz degerlere sahip olmasini saglamak icin sinamalar gergeklestirir. Yordam, her
vakayi dogru olarak siniflandiran bir model tretebildiginde ayirma gergeklesir.

« Yineleme gecmisini goriintiile. Parametre tahminlerini ve istatistiklerini, O ile baslayan her n
yinelemede goriintiilerth yinelemesi (ilk tahminler). Yineleme gecmisini yazdirabilirsiniz secenegini
belirlerseniz, son yineleme her zaman ndegerinden bagimsiz olarak yazdirilir.

Kullanici-Eksik Degerler. Bagimli degisken ve kovariates gibi tim tasarim degiskenlerinin gecerli veriler
olmalidir. Bu degiskenlerin herhangi biri igin gecersiz veri iceren vakalar ¢oziimlemekten silinir. Bu
denetimler, kullanici eksik degerlerin strata, kiime, alt doldurma ve faktor degiskenleri arasinda gecerli
olup olmadigina karar vermenize olanak tanir.

Giiven Araligi. Bu, katsayi tahminleri, (issel katsayi tahminleri ve oranlar oranlarina iliskin giiven aralig
diizeyidir. 50 'den buiyiik ya da bu degere esit ve 100 'den kiiclk bir deger belirtin.

CSLOGISTIC Komutu Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

- Etkilerin dogrusal birlesimine ya da bir degere (CUSTOM altkomutunu kullanarak) karsilik gelen 6zel
efektler sinamalarini belirtin.

« Etkenler ve kovariatlar icin oranlar hesaplarken (ODDSRATIOS altkomutunu kullanarak) diger model
degiskenlerinin degerlerini dlizeltin.

« Tekillik denetimi icin bir tolerans degeri belirtin (CRITERIA altkomutunu kullanarak).
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« Saklanmis degiskenler igin kullanici tanimli adlar yaratin ( SAVE altkomutunu kullanarak).
« Genel olarak degerli bir islev ( PRINT altkomutunu kullanarak) Gretin.

Tam s6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Karmasik Ornekler Sira Regresyonu

Karmasik 6rnekler Sira Regresyon yordami, karmasik 6rnekleme yontemlerinin ¢izdigi érnekler icin bir ikili
ya da sira bagimli degisken lGzerinde regresyon analizi gerceklestirir. Istege bagli olarak, bir alt poptlasyon
icin coziimlemeler isteyebilirsiniz.

Ornek. meclis ' ten 6nce bir yasa tasarisini diisiinen temsilciler, tasari icin kamu destegi olup olmadig;
ve tasari icin verilen destegin secmen demografisi ile ilgili olup olmadigi ile ilgilenmeye devam ediyor.
Anketorler karmasik bir 6rnekleme tasarimina gore milakatlari tasarlar ve yurtitmektedir. Karmasik
ornekler Sira Regresyonu (complex Samples ordinal regression) kullanarak, tasariya iliskin destek diizeyi
icin bir modeli, segmen demografisine dayali olarak sigabilirsiniz.

Karmasik Ornekler Sirali Regresyon Verilerine Dikkat Edilecek Noktalar

Veri. Bagimli degisken siralidir. Etkenler kategorik. Covariates, bagimli degiskenle ilgili niceliksel
degiskenlerdir. Alt ntifus degiskenleri dizgi ya da sayisal olabilir, ancak kategorik olmalidir.

Varsayimlar. The cases in the data file represent a sample from a complex design that should be analyzed
according to the specifications in the file selected in the Karmasik Ornekler Plani iletisim kutusu.

Karmasik Ornekler Sirali Regresyon Elde Etme
1. Menllerden sunlari secin:

Analiz Et > Karmasik Ornekler > Sira Regresyonu ...
2. Bir plan dosyasi secin. istege bagli olarak, 6zel bir ortak olasiliklar dosyasi secin.
3. Devamdiigmesini tiklatin.
4. Complex Samples Ordinal Regression iletisim kutusunda, bir bagimli degisken secin.

Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« Verileriniz igin uygun olan etkenler ve kovariatlar icin degiskenleri segin.

« Bir alt doldurma tanimlamak icin bir degisken belirtin. Cézliimleme yalnizca, alt popllasyon degiskeninin
secilen kategorisi igin gergeklestirilir; ancak, varyanslar tiim veri kimesine dayali olarak hala diizgiin bir
sekilde tahmin edilir.

- Bir baglantiislevi segin.

Baglanti islevi. Baglanti islevi, modelin tahminine olanak taniyan birikmeli olasiliklarin dontsimini
saglar. Asagidaki bes baglanti islevi kullanilabilir.

« Oturum Acin. f(x) = log (x/(1 -x)). Genellikle esit dagitimli kategoriler i¢in kullanilir.

« Tamamlayici giinliik giinliigii. f(x) = log (-log (1 -x)). Genellikle daha yiiksek kategoriler daha olasi
oldugunda kullanilir.

« Negatif giinliik giinliigii. F(X) = -log (-log (X)). Genellikle daha distik kategoriler daha olasi oldugunda
kullanilir.

« Probit. F(X)=0~1(X). Tipik olarak, latince degisken olagan olarak dagitildiginda kullanilir.
« Cauchit (ters Cauchy). f(x) = tan (11 (x-0.5)). Tipik olarak, gizli degisken bircok uc degere sahip

oldugunda kullanilir.
Karmasik Ornekler Sirali Regresyon Yaniti Olasiliklar

Yanit Olasiliklari iletisim kutusu, bir yanitin kiimdilatif olasiliginin (yani bagimli degisken icin belirli bir
kategoriye ait olma olasilig)), bagimli degiskenin degerleri artan ya da azalan degerleriyle birlikte arttigini
belirtmenize olanak tanir.
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Karmasik Ornekler Sirali Regresyon Modeli

Model Efektlerini Belirtin. Varsayilan olarak, yordam ana iletisim kutusunda belirtilen etkenleri ve
kovariatlari kullanarak bir ana etki modeli olusturur. Alternatif olarak, etkilesim etkilerini ve icice yerlesimli
terimleri iceren 6zel bir model olusturabilirsiniz.

Icice Olmayan Kosullar

Secilen etkenler ve kovariatlar igin:

Etkilesim. Secilen tim degiskenler icin en Ust diizey etkilesim terimini olusturur.
Ana etkiler. Segilen her degisken igin bir ana etki terimi yaratir.

Tiim 2 yonlii. Secilen degiskenlerin olasi tiim iki yonli etkilesimlerini yaratir.
Tiim 3 yonlii. Secilen degiskenlerin olasi (i¢ yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 4 yonlii. Secilen degiskenlerin dort yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 5 yonlii. Secilen degiskenlerin bes yonll etkilesimlerini yaratir.

Icice Kosullar

Bu yordamda modeliniz icin igice kullanim terimleri olusturabilirsiniz. Igice yerlesimli terimler, degerleri
baska bir katsayi diizeyleriyle etkilesimde bulunmayan bir katsayi ya da kovariate etkisini modellemek
icin kullanislidir. Ornegin, bir bakkal zinciri, miisterilerinin harcama aliskanliklarini birkag magaza
lokasyonunda takip edebilir. Since each customer frequents only one of these locations, the Mlisteri effect
can be said to be icice yerlestirilmis the Magaza konumu effect.

Buna ek olarak, ayni kovariate iliskin polinom terimleri gibi etkilesim etkilerini de icerebilir ya daigige
kullanim stirelerine birden cok icice yerlestirme diizeyi ekleyebilirsiniz.

Sinirlamalar. Icice yerlesimli terimler asagidaki kisitlamalara sahiptir:

« Bir etkilesim icindeki tim etmenler benzersiz olmalidir. Bu nedenle, A bir faktorse, A* A ' nin belirtilmesi
gecersizdir.

- Icice gecmis bir etki icindeki tim etmenler benzersiz olmalidir. Bu nedenle, A bir katsayiysa, A (A)
belirtildiginde gegersiz olur.

« Bir kovariate icinde hicbir etki icice yerlestirilemez. Dolayislyla, A bir katsaylysa ve X bir kovarikse, A (X)
degerinin belirlenmesi gecersizdir.

Karmasik Ornekler Sirali Regresyon Istatistikleri
Model Sigdir. Genel model performansini élgen istatistiklerin goriintiilenmesini denetler.

- Sozde R-kare. Dogrusal regresyondaki R 2 istatistigi, sirali regresyon modelleri arasinda tam bir es
parca olmaz. Bunun yerine, R 2 istatistigi 6zelliklerini taklit etmeyi deneyen birden cok &l¢i vardir.

- Siniflandirma tablosu. Gozetlenen kategorinin, bagimli degisken tzerindeki model-tahmin kategorisi
tarafindan tabullenmis ¢apraz siniflandirmalarini gériintiler.

Parametreler. Bu grup, model degistirgeleriyle ilgili istatistiklerin goriintilenmesini denetlemenizi saglar.

« Tahmin. Katsayilarin tahminlerini goérlntiler.

« Us tahmini tahmini. Katsayilarin tahminlerinin giiciide yiikseltilmis dogal logaritmanin temelini
gorlintliler. Tahmin, istatistiksel testler icin glizel 6zelliklere sahip olmakla birlikte, Gistel tahmin ya da
exp (B), yorumlamak daha kolaydir.

- Standart hata. Her bir katsayi tahminine iligskin standart hatayi goriintiler.

« Giiven araligl. Her katsayi tahmini igin bir gliven araligi goriintiler. Segenekler iletisim kutusunda aralik
icin gliven diizeyi ayarlanir.

« T sinamasi. Her bir katsayi tahminine iliskin bir t sinamasini goriintiiler. Her bir test icin bos deger
hipotezi, katsayi degerinin 0 oldugu varsayiliyor.
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« Degistirge tahminlerinin kovaranslari. Model katsayilarina iligkin kovaryans matrisi tahminini
goruntiler.

- Degistirge tahminlerinin ilintileri. Model katsayilarina iligkin ilinti matrisi tahminini gériintdler.

- Tasarim etkisi. Ornegin basit bir rasgele 6rnek oldugunu varsayarak elde edilen varyansa iliskin tahmini
farkin orani. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha biiyik etkileri gosterdigi karmasik bir tasarim
belirtme etkisine iliskin bir 6l¢imdiir.

« Tasarim etkisinin temel kokii. Bu, 1 'den daha fazla degerin daha bliylk etkileri gosterdigi karmasik bir
tasarim belirtme etkisinden, standart hatalarla karsilastirilabilir olan birimlerle ifade edilen bir 6lgtddr.

Paralel Cizgiler. Bu grup, her yanit kategorisi igin ayri bir regresyon cizgisinin takildigi (son harig) paralel
olmayan satirlar iceren bir modelle iliskili istatistikleri istemenize olanak saglar.

- Wald sinamasi. Regresyon parametrelerinin tium kimuilatif yanitlar igin esit oldugu bos deger
hipotezinin bir testi olusturur. Paralel olmayan gizgileri olan model tahmin edilir ve esit parametrelere
iliskin Wald testi uygulanir.

- Degistirge tahminleri. Paralel olmayan hatlara sahip modele iliskin katsayilarin ve standart hatalarin
tahminlerini gérintdler.

« Degistirge tahminlerinin kovaranslari. Paralel olmayan hatlar iceren modelin katsayilarina iligkin
kovaryans matrisi tahminini gériintuler.

Model degiskenlerine iligkin 6zet istatistikleri. Bagimli degiskene, kovaryalara ve etmenlere iligkin 6zet
bilgileri goriintller.

Ornek tasarim bilgileri. Ornekle ilgili 6zet bilgileri gériintiiler. Bu bilgiler, agirlikli sayi ve doldurma boyutu
daicinde olmak lzere, 6rnek olarak gosterilir.

Karmasik Ornekler Hipotez Testleri

Test istatistigi. Bu grup, hipotezleri test etmek igin kullanilan istatistik tipini segmenize olanak saglar. F,
ayarlanmis F, ki-kare ve ayarlanmis ki-kare arasinda segim yapabilirsiniz.

Ozgiirliik Dereceleri 6rnekleme. Bu grup, tiim test istatistikleri icin p degerlerini hesaplamak igin
kullanilan serbestlik tasarim dereceleri iizerinde denetim saglar. Ornekleme tasarimina dayali olarak,
ornekleme asamasindaki birincil 6rnekleme birimlerinin sayisi ile strata sayisi arasindaki fark degerdir.
Alternatif olarak, pozitif bir tamsayi belirterek 6zel bir serbestlik derecesi ayarlayabilirsiniz.

Birden Cok Karsilik icin Ayarlama. Coklu karsitliklar iceren hipotez testlerini gergeklestirirken, genel
onem diizeyi dahil edilen karsitliklar icin 6nem diizeylerinden ayarlanabilir. Bu grup, ayarlama yontemini
se¢gmenize olanak saglar.

« En az onemli fark. Bu yontem, bazi dogrusal karsitliklarin bos deger hipotezinden farkli oldugu
hipotezleri reddetme olasiligini kontrol etmez.

- Sirali Sidak. Bu, bireysel hipotezleri reddetme agisindan ¢ok daha az tutucu olan, ancak ayni genel 6nem
duzeyini koruyan sirali bir adim-disi Sidak yordamUdir.

« Siralt Bonferroni. Bu, bireysel hipotezleri reddetme agisindan ¢cok daha az tutucu olan, ancak ayni genel
Onem diizeyini koruyan, sirali bir adim adim 6znel Bonferroni prosedurdiir.

« Sidak. Bu ydontem, Bonferroni yaklasimindan daha siki sinirlar saglar.

 Bonferroni. Bu yontem, coklu karsitliklarin test edilmekte oldugu gercedeki gozlemlenen 6nem dizeyini
ayarlar.

Karmasik Ornekler Sira Regresyon Oranlarina Gére Oranlar

Oranlar Oranlar iletisim kutusu, belirtilen etkenler ve kovariates icin model tahmini kiimulatif oranlar
oranlarini gériintilemenize olanak saglar. Bu 6zellik yalnizca Loit baglanti islevini kullanan modeller igin
kullanilabilir. Bagimli degiskenin tiim kategorileri igin tek bir kimulatif olasilik orani hesaplanir; son olarak,
oransal olasilik modeli bunlarin hepsinin esit oldugunu gosterir.

Etkenler. Secilen her bir faktor igin, katsayisinin her kategorindeki kiimulatif olasiligin oranini, belirtilen
basvuru kategorisinde oranlara gore goruntiler.
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Covariates. Segilen her bir covariate igin, kovariate 'in ortalama degerindeki kiimdilatif olasiliklarin ve
ortalama degisiklik oranlarinin orandaki oranlara oranini gértintler.

Bir faktor veya kovariate igin oranlar hesaplanirken, prosedir diger tim etkenleri en yiiksek seviyelerinde
ve diger tiim kovariatlarda da kendi imkanlariyla diizeltmektedir. Bir katsayi ya da covariate, modeldeki
diger ongorilebilirlerle etkilesirse, oranlar oranlar yalnizca belirtilen degiskendeki degisiklige degil, ayni
zamanda etkilesim icinde bulundugu degiskenlerin degerlerinde de degisir. Belirli bir covariate, modelde
kendisiyle etkilesirse (6rnegin, age*age), oranlar oranlar, kovariate igindeki degisiklige ve kovariate
degerine bagli olur.

Karmasik Ornekler Sirali Regresyon Kaydetme

Degiskenleri Kaydedin. Bu grup, etkin veri kiimesinde yeni degiskenler olarak model tahmini kategorisini,
tahmin edilen kategori olasiligini, gézlemlenen kategori olasiligini, birikmeli olasiliklari ve tahmini
olasiliklari kaydetmenizi saglar.

Modeli IBM SPSS Statistics verileri olarak disa aktarin. Writes a dataset in IBM SPSS Statistics format
containing the parameter correlation or covariance matrix with parameter estimates, standard errors,
significance values, and degrees of freedom. Matriks dosyasindaki degiskenlerin sirasi asagidaki gibidir.

- satirtipi_. Deger alir (ve deger etiketleri), COV (Covarices), CORR (Corlinices), EST (Parametre
tahminleri), SE (Standart hatalar), SIG (Onem diizeyleri) ve DF (Sampling tasarim serbestlik dereceleri).
Her model parametresi igin satir tipi COV (ya da CORR) ile ayri bir vaka vardir; ayrica, diger satir tiplerinin
her biri icin ayri bir vaka vardir.

 Vardi_. Takes values P1, P2, ..., Tim model parametrelerinin sirali bir listesine karsilik gelir. Satir tipleri
COV ya da CORR igin, parametre tahminleri tablosunda gosterilen parametre dizgilerine karsilik gelen
deger etiketleriyle. Hiicreler, diger satir tipleri icin bos olur.

- P1, P2, ... Bu degiskenler, parametre tahminleri tablosunda gdsterilen parametre dizgilerine karsilik
gelen degisken etiketlerle, tim model parametrelerinin sirali bir listesine karsilik gelir ve satir tipine
gore degerleri alir. Yedek parametreler icin tiim kovarianslar sifira ayarlanir; ilintilendirmeler sistem
eksik degerine ayarlanir; tiim parametre tahminleri sifir olarak ayarlanir ve tim standart hatalar, 6Gnem
diizeyleri ve yeniden kalan serbestlik dereceleri sistem eksik degerine ayarlanir.

Not: Bu dosya, burada disa aktarilan tiim satir tiplerini kabul etmedikge bir matris dosyasini okuyan diger
yordamlarda daha fazla analiz icin hemen kullanilabilir degildir.

Modeli XML olarak disa aktar. Parametre tahminlerini ve secilmisse, XML (PMML) bigiminde parametre
kovaryans matrisini kaydeder. Model bilgilerini, puanlama amaciyla diger veri dosyalarina uygulamak igin
bu model dosyasini kullanabilirsiniz.

Karmasik Ornek Sirali Regresyon Secenekleri

Tahmini Yontem. Bir parametre tahmini ydntemi secebilirsiniz; Newton-Raphoson, Fisher puanlamasi

ya da Fisher puanlama yinelemelerinin Newton-Rofson ydntemine gecmeden gerceklestirildigi karma bir
yontem secebilirsiniz. Fisher yinelemeleri Gst sinirina ulasilmadan 6énce hibrit yontemin Fisher puanlamasi
asamasinda birlesim elde ediliyorsa, bu algoritma Newton-Rapson ydntemi ile devam eder.

Tahmini. Bu grup, model tahmininde kullanilan ¢esitli él¢titlerin denetimini size saglar.

« Yineleme Sayisi Ust Siniri. Algoritmanin yiiriitiilecegi yineleme sayisi tist siniri. Negatif olmayan bir
tamsayi belirtin.

« Maximum Step-Halving. Her yinelemede, adim biyikligd, glinliik olasilik artislarina ya da adim
halkasina ulasilincaya kadar 0.5 katsayisi kadar azaltilir. Arti bir tamsayi belirtin.

- Degistirge tahminlerinde degisiklik temelinde yinelemeleri sinirla. Secildiginde, algoritma
tahminlerindeki mutlak ya da goreli degisikligin belirtilen degerden kii¢lk oldugu bir yinelemenin
ardindan algoritma durur; bu da eksi olmayan bir deger olmalidir.

- Giinliige kaydetme olasiiginin degismesine dayali yinelemeleri sinirla. Secildiginde, ginliik olma
olasiliginin mutlak ya da goreli degisikligin belirtilen degerden kiiciik oldugu bir yinelemeden sonra
algoritma durur; bu da eksi olmayan bir deger olmalidir.
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« Veri noktalarinin tam olarak ayrilmasini kontrol edin. Segildiginde, algoritma, parametre
tahminlerinin benzersiz degerlere sahip olmasini saglamak icin sinamalar gergeklestirir. Yordam, her
vakayi dogru olarak siniflandiran bir model tretebildiginde ayirma gergeklesir.

« Yineleme gecmisini goriintiile. Parametre tahminlerini ve istatistiklerini, O ile baslayan her n
yinelemede goriintiilerth yinelemesi (ilk tahminler). Yineleme gecmisini yazdirabilirsiniz secenegini
belirlerseniz, son yineleme her zaman ndegerinden bagimsiz olarak yazdirilir.

Kullanici-Eksik Degerler. Olcek tasarim degiskenlerinin yani sira, bagimli degisken ve herhangi bir
kovariate gecerli veriye sahip olmalidir. Bu degiskenlerin herhangi biri igin gegersiz veri iceren vakalar
¢6ziimlemekten silinir. Bu denetimler, kullanici eksik degerlerin strata, kiime, alt doldurma ve faktor
degiskenleri arasinda gecerli olup olmadigina karar vermenize olanak tanir.

Giiven Araligl. Bu, katsayi tahminleri, (issel katsayi tahminleri ve oranlar oranlarina iliskin giiven aralig
diizeyidir. 50 'den bliyiik ya da bu degere esit ve 100 'den kiiclk bir deger belirtin.

CSordinal Komutu Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

- Etkilerin dogrusal birlesimine ya da bir degere (CUSTOM altkomutunu kullanarak) karsilik gelen 6zel
efektler sinamalarini belirtin.

« Diger model degiskenlerinin degerleri, etmenler ve kovariates (ODDSRATIOS altkomutunu kullanarak)
icin birikimli oranlar hesaplanirken, bunlarin disindaki degerlerde bulunan diger model degiskenlerinin
degerlerini dlzeltin.

« Olasiliklar oranlari istendiginde ( ODDSRATIOS altkomutunu kullanarak) 6zel basvuru kategorileri olarak
etiketsiz degerleri kullanin.

« Tekillik denetimi icin bir tolerans degeri belirtin (CRITERIA altkomutunu kullanarak).
« Genel olarak degerli bir islev ( PRINT altkomutunu kullanarak) tretin.
« 25 'ten fazla olasilik degiskeni kaydedin ( SAVE altkomutunu kullanin).

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Karmasik Ornekler Cox Regresyon

Complex Samples Cox Regression yordami, karmasik 6rnekleme yontemlerinin ¢izdigi 6rnekler icin
hayatta kalma analizi gergeklestirir. Istege bagli olarak, bir alt populasyon igin ¢éziimlemeler
isteyebilirsiniz.

Ornekler. Bir hilkiimet yasa uygulama kurumu, yargi alanindaki resitalvizm oranlarindan endise ediyor.
Resitamin tedbirlerinden biri, suglular igin ikinci tutuklamaya kadar siiredir. Daire, Cox Regression 'i
kullanarak yeniden tutuklanma suresini modellemek istiyor, ancak oransal tehlikeler varsayiminin yas
kategorilerinde gecgersiz oldugundan endise ediyor.

Tip arastirmacilari bir rehabilitasyon programindan ¢ikan hastalarin hayatta kalma sirelerini arastiriyorlar-
iskemik felg sonrasi. Hasta ge¢cmisleri, 5nemli 6limsiiz olaylarin meydana gelisi olarak degistiginden ve
bu olaylarin sirelerinin kaydedildigi zamandan beri, konu basina birden fazla vaka icin potansiyel vardir.
ornek olarak, gozlenen hayatta kalma siirelerinin i1slah siiresi boyunca "sisirilmis" oldugu algisinda da sol-
kisaltilir. glinkd, iskemik inme sirasinda risk baslangicinda baslarsa, sadece rehabilitasyon programinin
gecmisinden kurtulan hastalar numunenin iginde yer aliyor.

Karmasik Ornekler Cox Regression Verilerine Dikkat Edilecek Noktalar

Hayatta kalma siiresi. Bu yordam, Cox regresyonu, bir olayin meydana gelmesinden énceki zaman
uzunlugunun, hayatta kalma sirelerinin analizi igin gecerli oldugunu ifade eder. Araligin baslangig¢ saatine
bagli olarak, hayatta kalma stiresini belirtmenin iki yolu vardir:

- Time=0. Genel olarak, her konu igin zaman araliginin baslangicindaki bilgileri tamamlayacak ve yalnizca
bitis zamanlarini iceren bir degiskene sahip olacak (ya da Tarih ve Saat degiskenlerinden bitis saatleriyle
tek bir degisken olusturacaktir; asagiya bakin).
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« Konu temelinde degisiklik gosterir. Bu, gecikmeli girdiolarak da adlandirilan sol kesilmeoldugunda
uygundur; 6rnegin, bir rehabilitasyon programindan art inme isleminden ¢ikan hastalar i¢in hayatta
kalma sdrelerini analiz ederken, risk baslangicini felg sirasinda basladigini diistinebilirsiniz. Ancak,
eger numuneniz sadece rehabilitasyon programindan sag kurtulan hastalari iceriyorsa, o zaman sizin
numuneniz, gozlenen hayatta kalma sirelerinin islah uzunluguna gore "sisirilmis" oldugu hisside sola
kesilir. Calismanin icine giris saati olarak rehabilitasyondan ciktiklari zamani belirterek bunu hesaba
katabilirsiniz.

Tarih ve Saat Degiskenleri. Tarih ve Saat degiskenleri, araligin baslangi¢ ve sonunu dogrudan tanimlamak
icin kullanilamaz; Tarih ve Saat degiskeniniz varsa, bunlari, hayatta kalma strelerini iceren degiskenler
yaratmak icin kullanmalisiniz. Sol kesilme yoksa, ¢alisma tarihi ile gozlem tarihi arasindaki farklilig

temel alarak bitis zamanlarini iceren bir degisken yaratin. Sol kesilme varsa, ¢calisma baslangig tarihi

ile girdi tarihi arasindaki farki ve bitis zamanlarini igeren bir degiskeni, calisma baslangici ile gézlem tarihi
arasindaki farka dayali olarak, baslangic zamanlarini iceren bir degisken yaratin.

Olay Durumu. Konunun aralik i¢ginde ilgi alani olup olmadigini kaydeden bir degiskene gereksiniminiz
vardir. Olayin meydana gelmedigi konular dogru sanstrlenmektedir.

Konu Taniticisi. Tek bir konuya iliskin gozlemleri birden cok vakaya bolerek, piecelw-sabit, zamana bagli
ongoriilebilirleri kolayca birlestirebilirsiniz. Ornegin, felc sonrasi hastalar icin hayatta kalma siirelerini
analiz ediyorsaniz, tibbi gegmislerini temsil eden degiskenler tahmin edilici olarak yararli olmalidir.
Zaman icinde, tip tarihlerini degistiren buytik tibbi olaylar yasayabilirler. Asagidaki tabloda bu tiir bir

veri kiimesinin nasil yapilandirilacagi gosterilmektedir: Hasta Kimligi , konu taniticisidir, Bitis saati
gozlemlenen araliklari tanimlar, Durum ana tibbi olaylar kaydeder ve Kalp krizinden énce ve Kanamalarin
onceki tarihi , piecelwise-sabit, zamana bagli 6ngorilemezlerdir.

Cizelge 1. Piecelwise sabit zamana bagli éngériilebilirleri dahil etmek icin kullantlan veri yaptst
Hasta Bitis saati |Durum Kalp krizinden énce Kanamalarin énceki
kimligi gecmisi

1 5 Kalp Krizi Hayir Hayir

1 7 Kanamalar Evet Hayir

1 8 Old. Evet Evet

2 24 Oldi. Hayir Hayir

3 8 Kalp Krizi Hayir Hayir

3 15 Olda. Evet Hayir

Varsayimlar. The cases in the data file represent a sample from a complex design that should be analyzed
according to the specifications in the file selected in the Karmasik Ornekler Plant iletisim kutusu.

Tipik olarak, Cox regresyon modelleri orantili tehlikeleri varsayar-yani, bir vakadan digerine olan
tehlikelerin orani zaman iginde degisiklik gostermemelidir. Bu varsayim tutmazsa, modele zaman bagimli
ongorllebilirler eklemeniz gerekebilir.

Kaplan-Meier Analysis. Herhangi bir karsilastirma belirtimi segmezseniz (ya da modele herhangi
bir kargilastirma belirtimi girmeyin) ve Segenekler sekmesindeki taban gizgisi hayatta kalma egrisini
hesaplamak igin drdn siniri yontemini secmezseniz, yordam bir Kaplan-Meier tipi hayatta kalma
¢Ozlimlemesi gerceklestirir.

Karmasik Ornekleri Elde Etmek Igin Cox Regression
1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Karmasik Ornekler > Cox Regression ...
2. Bir plan dosyasi secin. istege bagli olarak, 6zel bir ortak olasiliklar dosyasi segin.
3. Devamdiigmesini tiklatin.
4. Calismadan giris ve ¢ikis zamanlarini segerek, hayatta kalma suresini belirtin.

30 IBM SPSS Complex Samples 29



5. Bir olay durumu degiskeni secin.
6. Olayi Tanimla ' yi1 tiklatin ve en az bir olay degeri tanimlayin.

Istege bagli olarak, bir konu taniticisi secebilirsiniz.

Olay Tanimla
Bir ucbirim olayi olustugunu belirten degerleri belirtin.

« Tek tek deger (ler). Bir ya da daha cok degeri 1izgaraya girerek ya da tanimli deger etiketleriyle bir
degerler listesinden secerek belirtin.

« Deger araligi. Alt sinir ve (st sinir degerlerini girerek ya da tanimli deger etiketleri iceren bir listeden
deger secerek bir deger araligi belirtin.

Tahmin ediliciler

Tahmin Ediliciler sekmesi, model efektleri olusturmak igin kullanilan katsayilari ve kovariatlari
belirtmenize olanak tanir.

Etkenler. Etkenler kategorik karsilastirma belirtileridir; sayisal ya da dizgi olabilirler.
Covariates. Covariates 6lgek kosullanicilaridir; sayisal olmalidir.

Zamana Bagimli Ongoriiler. Orantili tehlike varsayiminin tutulmadig belirli durumlar vardir. Yani, zaman
icinde tehlike oranlari degisir; tahmin edilmelerinizin bir (ya da daha fazlasinin) degerleri farkli zaman
noktalarinda farklilik gésterir. Bu tir durumlarda, zamana bagli karsilastirma belirtimlerini belirtmeniz
gerekir. Ek bilgi icin “Zamana Bagimli Onerici Tanimlama ” sayfa 31 baslikli konuya bakin. Zamana bagli
ongorilebilirler, katsayilar ya da kovariatlar olarak segilebilir.

Zamana Bagiml Onerici Tanimlama

Zamana Bagimli Onerici Tanimla iletisim kutusu, yerlesik saat degiskenine ( 7_) bagimli bir kargilastirma
belirtimi olusturmanizi saglar. Zamana bagli kovariatlari iki genel yolla tanimlamak icin bu degiskeni
kullanabilirsiniz:

- Orantisiz tehlikelere izin veren genisletilmis bir Cox regresyon modelini tahmin etmek istiyorsaniz,
zaman degiskeni T_ ' nin bir islevi ve s6z konusu kovariate islevi olarak zamaniniza bagli karsilastirma
belirtiminizi tanimlayarak bunu yapabilirsiniz. Ortak bir 6rnek, zaman degiskeninin ve karsilastirma
belirtisinin basit Grlinu olabilir, ancak daha karmasik islevler de belirtilebilir.

- Bazi degiskenler, farkli zaman araliklarinda farkli degerlere sahip olabilir, ancak zaman ile sistematik
olarak ilgili degildir. Bu tlir durumlarda, mantiksal ifadeler kullanilarak yapilabilen bir kesimli zaman
bagimli karsilastirma belirtimitanimlamaniz gerekir. Mantiksal ifadeler true (dogru) ve false (yanlis)
degerini alir (false) degerini alir. Bir dizi mantiksal ifadeyi kullanarak, zamana bagli karsilastirma
belirtiminizi bir 6lciim kiimesinden olusturabilirsiniz. Ornegin, calismanizin dért haftasina haftada bir
kez 6lglilen kan basinciniz varsa ( BP1 ile BP4olarak tanimlanir), zamana bagli karsilastirma belirtiminizi
(T_<D)*BP1+(T_>=1&T_<2)*BP2+(T_>=2&T_<3)*BP3+(T_>=3&T_<4)*

BP4olarak tanimlayabilirsiniz. Herhangi bir vaka igin parantez icindeki terimlerin tam olarak 1 'e esit
olacagini ve gerinin 0 'a esit olacagini fark edin. Baska bir deyisle, bu islev, zaman bir haftadan daha az
oldugunda, BP1'i kullanin; bu, bir haftadan daha uzun siirerse, ancak iki haftadan kisa bir siirerse, BP2;
vb. anlamina gelir.

Not: Bélimlemeniz, yukarida belirtilen kan basinci drneginde oldugu gibi, kesimlere bagli, zamana
bagimli 6nylkiniz degisirse, konular birden ¢ok durumda béleterek, zamana bagli olarak, zamana bagli
olarak, zamana bagimli éngériilemez belirtmeniz daha kolay olabilir. Ek bilgi icin “Karmasik Ornekler Cox
Regresyon” sayfa 29 icindeki Konu Taniticilariyla ilgili tartismaya bakin.

Define Time-Dependent Predictor (Zaman-Bagimli Onerici Tanimla) iletisim penceresinde, zamana
bagimli kovariate icin ifade olusturmak lizere islev olusturma denetimlerini kullanabilir ya da dogrudan
Sayisal Ifade metin alanina girebilirsiniz. Dizilim degismezlerinin tirnak isaretleri ya da kesme imi icine
alinmasi ve sayisal sabitlerin, ondalik ayirici olarak nokta isareti ile birlikte Amerikan biciminde yazilmasi
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gerekir. Sonuctaki degiskene belirlediginiz ad verilir ve Tahmin Ediliciler sekmesinde bir faktor olarak ya da
kovariate olarak eklenmelidir.

Alt Gruplar

Taban Cizgisi Strata. Bu degiskenin her degeri igin ayri bir temel gizgi tehlikesi ve hayatta kalma
fonksiyonu hesaplanirken, tek bir model katsayilari kiimesi strata genelinde tahmin edilir.

Alt Doldurma Degigkeni. Bir alt doldurma tanimlamak igin bir degisken belirtin. Coziimleme, yalnizca alt
populasyon degiskeninin secilen kategorisi igin gerceklestirilir.

Model

Model Efektlerini Belirtin. Varsayilan olarak, yordam ana iletisim kutusunda belirtilen etkenleri ve
kovariatlari kullanarak bir ana etki modeli olusturur. Alternatif olarak, etkilesim etkilerini ve icice yerlesimli
terimleri iceren 6zel bir model olusturabilirsiniz.

Icice Olmayan Kosullar

Secilen etkenler ve kovariatlar igin:

Etkilesim. Secilen tim degiskenler icin en Ust diizey etkilesim terimini olusturur.
Ana etkiler. Segilen her degisken igin bir ana etki terimi yaratir.

Tiim 2 yonlii. Secilen degiskenlerin olasi tiim iki yonli etkilesimlerini yaratir.
Tiim 3 yonlii. Secilen degiskenlerin olasi (i¢ yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 4 yonlii. Secilen degiskenlerin dort yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 5 yonlii. Secilen degiskenlerin bes yonli etkilesimlerini yaratir.

Icice Kosullar

Bu yordamda modeliniz icin igigce kullanim terimleri olusturabilirsiniz. Igice yerlesimli terimler, degerleri
baska bir katsayi diizeyleriyle etkilesimde bulunmayan bir katsayi ya da kovariate etkisini modellemek
icin kullanislidir. Ornegin, bir bakkal zinciri, miisterilerinin harcama aliskanliklarini birkag magaza
lokasyonunda takip edebilir. Since each customer frequents only one of these locations, the Mlisteri effect
can be said to be icice yerlestirilmis the Magaza konumu effect.

Buna ek olarak, ayni kovariate iliskin polinom terimleri gibi etkilesim etkilerini de icerebilir ya daigige
kullanim stirelerine birden cok icice yerlestirme diizeyi ekleyebilirsiniz.

Sinirlamalar. Icice yerlesimli terimler asagidaki kisitlamalara sahiptir:

« Bir etkilesim icindeki tim etmenler benzersiz olmalidir. Bu nedenle, A bir faktorse, A* A ' nin belirtilmesi
gecersizdir.

- Icice gecmis bir etki icindeki tim etmenler benzersiz olmalidir. Bu nedenle, A bir katsayiysa, A (A)
belirtildiginde gegersiz olur.

« Bir kovariate icinde hicbir etki icice yerlestirilemez. Dolayislyla, A bir katsayiysa ve X bir kovarikse, A (X)
degerinin belirlenmesi gecersizdir.

Istatistikler

Ornek tasarim bilgileri. Ornekle ilgili 6zet bilgileri gériintiiler. Bu bilgiler, agirlikli sayi ve doldurma boyutu
daicinde olmak lzere, 6rnek olarak gosterilir.

Etkinlik ve sansiirleme dzeti. Sansiirlenen vakalarin sayisi ve ylizdesine iligkin 6zet bilgileri gorlintiiler.

Risk kiimesi olay zamanlarinda ayarlanir. Her bir referans durum zincirindeki her bir olay saati igin risk
icindeki olay ve sayi sayisini goriintiler.

Parametreler. Bu grup, model degistirgeleriyle ilgili istatistiklerin gortintilenmesini denetlemenizi saglar.

« Tahmin. Katsayilarin tahminlerini gérintiler.
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« Us tahmini tahmini. Katsayilarin tahminlerinin giiciide yiikseltilmis dogal logaritmanin temelini
goruntuler. Tahmin, istatistiksel testler igin glizel 6zelliklere sahip olmakla birlikte, Gistel tahmin ya da
exp (B), yorumlamak daha kolaydir.

- Standart hata. Her bir katsayi tahminine iliskin standart hatayi gériintiiler.

« Giiven araligi. Her katsayi tahmini igin bir gliven araligi goriintller. Segenekler iletisim kutusunda aralik
icin gliven duzeyi ayarlanir.

- t-test. Her bir katsayi tahminine iligkin bir t sinamasini gériintiler. Her bir test icin bos deger hipotezi,
katsayi degerinin 0 oldugu varsayiliyor.

- Degistirge tahminlerinin kovaranslari. Model katsayilarina iligkin kovaryans matrisi tahminini
gortntdler.

« Degistirge tahminlerinin ilintileri. Model katsayilarina iligkin ilinti matrisi tahminini gériintiler.

- Tasarim etkisi. Ornegin basit bir rasgele 6rnek oldugunu varsayarak elde edilen varyansa iliskin tahmini
farkin orani. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha buytk etkileri gosterdigi karmasik bir tasarim
belirtme etkisine iliskin bir 6lctimddr.

- Tasarim etkisinin temel kokii. Bu, 1 'den daha fazla degerlerin daha bliylik etkileri gosterdigi karmasik
bir tasarim belirtme etkisine iligskin bir 6lgiimddr.

Model Varsayimlari. Bu grup, orantili tehlike varsayimina iligkin bir test olusturmanizi saglar. Sinama,
uygun olan modeli, her bir karsilastirma belirtimi Xigin zaman bagimli 6ngorilebilirligi X*_TF iceren
alternatif bir modelle karsilastirir; burada _TF, belirtilen zaman islevidir.

- Saat islevi. Diger model i¢in _TF bigiminin bigimini belirtir. kimlik islevi icin, _TF=T_. giinliik islevi icin,
_TF=log (T_). Kaplan-Meiericin _TF=1 -S ym(T_); burada S ym(.), hayatta kalma islevinin Kaplan-Meier
tahminidir. For sira, _TF is the rank-order of T_ among the observed end times.

« Diger model icin parametre tahminleri. Alternatif modeldeki her bir parametre icin tahmin, standart
hata ve giiven araligini gértintdler.

« Alternatif model icin Covariance matrisi. Alternatif modeldeki parametreler arasindaki tahmini
kovaransin matrisini gortntuler.

Temel cizgi kurtulma ve birikmeli tehlike islevleri. Standart hatalariyla birlikte temel gizgisi hayatta
kalma islevini ve temel cizgisi birikimli tehlikeleri goriintiler.

Not: Tahminler sekmesinde tanimlanan zamana bagli tahmin ediliciler modelde yer aldiysa, bu segcenek
kullanilamaz.

Cizimler

Planlamalar sekmesi, tehlike fonksiyonu, hayatta kalma fonksiyonu, hayatta kalma fonksiyonunun log-
eksi gunlugu ve bir eksi hayatta kalma fonksiyonu igin gizim talebinde bulunmanizi saglar. Guiven
araliklarini belirtilen islevler boyunca gizmeyi de segebilirsiniz; gliven dlzeyi Secenekler sekmesinde
ayarlanir.

Ongorii kaliplan. istenen cizmeler ve Disa Aktarma sekmesinde disa aktarilan hayatta kalma

dosyasi icin kullanilacak bir karsilastirma belirtimi degerleri ortinttileri belirtebilirsiniz. Tahmin Ediliciler
sekmesinde tanimlanan zamana bagli karsilastirma belirtimleri modele dahil ediliyorsa, bu segeneklerin
kullanilamadigini unutmayin.

« Cizme etmenleri. Varsayilan olarak, her bir faktor en yliksek diizeyinde degerlendirilir. Istenirse farkl
bir diizey girin ya da secin. Diger bir secenek olarak, bu katsayi i¢in onay kutusunu isaretleyerek, tek bir
etkenin her dlzeyi icin ayri satirlar cizmeyi secebilirsiniz.

- Covariates "I ¢izin. Her bir covariate, onun ortamiyla degerlendirilir. istediginiz farkli bir deger girin ya
da segin.

Hipotez Sinamalari

Test istatistigi. Bu grup, hipotezleri test etmek icin kullanilan istatistik tipini segmenize olanak saglar. F,
ayarlanmis F, ki-kare ve ayarlanmis ki-kare arasinda secim yapabilirsiniz.
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Ozgiirliik Dereceleri 6rnekleme. Bu grup, tiim test istatistikleri icin p degerlerini hesaplamak icin
kullanilan serbestlik tasarim dereceleri iizerinde denetim saglar. Ornekleme tasarimina dayali olarak,
ornekleme asamasindaki birincil 6rnekleme birimlerinin sayisi ile strata sayisi arasindaki fark degerdir.
Alternatif olarak, pozitif bir tamsayi belirterek 6zel bir serbestlik derecesi ayarlayabilirsiniz.

Birden Cok Karsilik icin Ayarlama. Coklu karsitliklar iceren hipotez testlerini gergeklestirirken, genel
onem diizeyi dahil edilen karsitliklar icin 6nem diizeylerinden ayarlanabilir. Bu grup, ayarlama yontemini
segmenize olanak saglar.

Save

En az onemli fark. Bu yontem, bazi dogrusal karsitliklarin bos deger hipotezinden farkli oldugu
hipotezleri reddetme olasiligini kontrol etmez.

Sirali Sidak. Bu, bireysel hipotezleri reddetme acisindan ¢cok daha az tutucu olan, ancak ayni genel 6nem
diizeyini koruyan sirali bir adim-disi Sidak yordamlidir.

Siralt Bonferroni. Bu, bireysel hipotezleri reddetme agisindan ¢ok daha az tutucu olan, ancak ayni genel
onem diizeyini koruyan, sirali bir adim adim 6znel Bonferroni prosediirdiir.

Sidak. Bu yontem, Bonferroni yaklagimindan daha siki sinirlar saglar.

Bonferroni. Bu yontem, coklu karsitliklarin test edilmekte oldugu gercedeki gézlemlenen 6nem diizeyini
ayarlar.

Degiskenleri Kaydedin. Bu grup, tanilama programlarinin ve sonuglarin raporlamada daha fazla kullanim
icin modelle ilgili degiskenleri etkin veri kiimesine kaydetmenize olanak saglar. Modele bagli gcikmazlarin
modele dahil edildiklerinde bunlarin higbirinin kullanilamadigini unutmayin.

Hayatta kalma islevi. Her vakaya iliskin gozlemlenen zaman ve karsilastirma belirtimi degerlerinde
hayatta kalma olasiligini (hayatta kalma islevinin degeri) kaydeder.

Hayatta kalma islevi icin giiven araligi alt siniri. Her vakaya iligkin gézlemlenen zaman ve
karsilastirma belirtimi degerlerinde, hayatta kalma islevine iliskin giiven araliginin alt sinir degerini
kaydeder.

Hayatta kalma islevi icin giiven araligi list siniri. Her bir vakaya iliskin gézlemlenen zaman ve
karsilastirma belirtimi degerlerinde, hayatta kalma islevine iliskin gliven araliginin st sinir degerini
kaydeder.

Birikmeli tehlike islevi. Her vaka icin gozlenen zaman ve karsilastirma belirtimi degerlerinde birikimli
tehlikeyi ya da -Lln (hayatta kalma) degerlerini kaydeder.

Kiimiilatif tehlike islevi icin gliven araligi alt siniri. Her bir vaka igin gézlenen zaman ve karsilagtirma
belirtimi degerlerindeki birikimli tehlike islevine iliskin gliven araligindan alt sinir degerini kaydeder.

Kiimiilatif tehlike islevi icin gliven araligi iist siniri. Her bir vakaya iligkin gézlemlenen zaman ve
karsilastirma belirtimi degerlerindeki birikimli tehlike islevine iliskin giiven araliginin st sinir degerini
kaydeder.

Dogrusal kosullanicinin tahmini degeri. Referans degeri diizeltilen karsilastirma belirtilerinin dogrusal
bilesimini, regresyon katsayilarina kaydeder. Dogrusal kosullanici, tehlike fonksiyonunun taban cizgisi
tehlikesine oransidir. Orantili tehlike modeli altinda, bu deger zaman iginde sabittir.

Schoenfeld residenial. Modeldeki her bir sansiirsiiz vaka ve her bir gereksiz parametre icin, Schoenfeld
residentor, model parametresiyle iliskilendirilen tahmin edilgeninin gézlemlenen degeri ile gozlenen
olay sirasinda risk kiimesindeki durumlar icin tahmin edilici degerin beklenen degeri arasindaki farktir.
Schoenfeld residuals can be used to help assess the proportional hazards assumption; for example,

for a predictor X, plots of the Schoenfeld residuals for the time-dependent predictor X*In(T_) versus
time should show a horizontal line at O if proportional hazards holds. Modeldeki her bir yedek

olmayan degistirge icin ayri bir degisken saklanir. Schoenfeld direngleri sadece sansiirsiiz vakalar igin
hesaplaniyor.

Martingale artigl. her dava icin martingale resident, gozlemlenen sansir (sansdirlenirse 0, degilse 1 ise)
ve gozlem suresi boyunca bir olayin beklenti arasindaki farktir.
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+ Deviance residual. Sapkinlik rezidanslari, "ayarlanmis" martingale, 0O ile ilgili daha simetrik goriinecek
sekilde ayarliyor. Ongorilebilirlere karsi sapkinlik kalintilarinin, higbir pateni ortaya gikarmamalari
gerekir.

« Cox-Snell residual. Her durum icin, Cox-Snell 'in kalan boyutu, gézlem siresi boyunca bir olayin
beklenmesi ya da gozlenen sansiir eksi martingale direnisi olarak ortaya konmaktadir.

« Puan artigl. Modeldeki her bir vaka ve her bir yedek olmayan parametre icin, puan artisi, vakanin sézde
olasiligin ilk tirevresine olan katkisidir. Modeldeki her bir yedek olmayan degistirge icin ayri bir degisken
saklanir.

« DFBeta artisi. Modeldeki her bir vaka ve her bir yedek olmayan parametre icin, DFBeta boyutundaki
degisiklik, modelin modelden kaldirildiginda parametre tahmininin degerindeki degisikle yaklasik olarak
ayni olur. Gorece buylk DFBeta artiklari olan vakalar, c6zimlemede nedensiz etki uygulayabilir.
Modeldeki her bir yedek olmayan degistirge icin ayri bir degisken saklanir.

- Birlestirilmis artiklar. Birden cok vaka tek bir konuyu temsil ettiginde, bir konu icin toplanan aredual,
ayni konuya ait olan tiim vakalar izerinde yalnizca ilgili vaka artislarinin toplamini olusturuyor.
Schoenfeld 'in kalintisi igin toplanmis olan striim, Schoenfeld 'in kalintisi sadece sansiirsiiz vakalar
icin tanimlandigindan, toplanmamis versiyonla ayni. Bu artiklar yalnizca, Saat ve Olay sekmesinde bir
konu taniticisi belirtildiginde kullanilabilir.

Saklanan Degiskenlerin Adlari Otomatik ad olusturma, tiim calismalarinizi saklamanizi saglar. Ozel adlar,
once Veri Diizenleyicisi 'nde saklanan degiskenleri silmeden énceki galistirmalardan sonuglari atmanizi/
degistirmenize olanak tanir.

Disa Aktar

Modeli IBM SPSS Statistics verileri olarak disa aktarin. Writes a dataset in IBM SPSS Statistics format
containing the parameter correlation or covariance matrix with parameter estimates, standard errors,
significance values, and degrees of freedom. Matriks dosyasindaki degiskenlerin sirasi asagidaki gibidir.

- satirtipi_. Deger alir (ve deger etiketleri), COV (Covarices), CORR (Corlinices), EST (Parametre
tahminleri), SE (Standart hatalar), SIG (Onem diizeyleri) ve DF (Sampling tasarim serbestlik dereceleri).
Her model parametresi igin satir tipi COV (ya da CORR) ile ayri bir vaka vardir; ayrica, diger satir tiplerinin
her biri igin ayri bir vaka vardir.

 Vardi_. Takes values P1, P2, ..., Tim model parametrelerinin sirali bir listesine karsilik gelir. Satir tipleri
COV ya da CORR igin, parametre tahminleri tablosunda gosterilen parametre dizgilerine karsilik gelen
deger etiketleriyle. Hiicreler, diger satir tipleri icin bos olur.

- P1, P2, ... Bu degiskenler, parametre tahminleri tablosunda gosterilen parametre dizgilerine karsilik
gelen degisken etiketlerle, tim model parametrelerinin sirali bir listesine karsilik gelir ve satir tipine
gore degerleri alir. Yedek parametreler icin tim kovarianslar sifira ayarlanir; ilintilendirmeler sistem
eksik degerine ayarlanir; tiim parametre tahminleri sifir olarak ayarlanir ve tim standart hatalar, 6nem
diizeyleri ve yeniden kalan serbestlik dereceleri sistem eksik degerine ayarlanir.

Not: Bu dosya, burada disa aktarilan tim satir tiplerini kabul etmedikge bir matris dosyasini okuyan diger
yordamlarda daha fazla analiz i¢cin hemen kullanilabilir degildir.

Hayatta kalma islevini IBM SPSS Statistics verileri olarak disa aktarin. Hayatta kalma islevini iceren
IBM SPSS Statistics biciminde bir veri kiimesi yazar; hayatta kalma islevinin standart hatasi; hayatta
kalma islevinin given araliginin Gst ve alt sinirlari ve her bir hata ya da olay siresi i¢in birikmeli tehlikeler
islevi, temel cizgindeki ve Plot sekmesinde belirtilen karsilastirma belirtimi 6riintilerinde degerlendirildi.
Matriks dosyasindaki degiskenlerin sirasi asagidaki gibidir.

« Temel cizgi strata degiskeni. strata degiskeninin her bir degeri icin ayri hayatta kalma tablolari Gretilir.
- Hayatta kalma siiresi degiskeni. Olay siiresi; her bir benzersiz olay saati icin ayri bir vaka olusturulur.

e Sur_0, LCL_Sur_0, UCL_Sur_0. Temel olarak hayatta kalma fonksiyonu, giiven araliginin tst ve alt
sinirlari.

« Sur_R, LCL_Sur_R, UCL_Sur_R. Hayatta kalma fonksiyonu, "referans" kalibini (gikistaki kalip degerleri
tablosuna bakin) ve gliven araliginin ist ve alt sinirlarini degerlendirir.
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o Sur_#. #, LCL_Sur_#. #, UCL_Sur_#. #, ... Hayatta kalma fonksiyonu, Plots sekmesinde belirtilen
ongorilebilirlik kaliplarinin her birinde ve guven araliklarinin st ve alt sinirlarinda degerlendirilir. #.
# numarali 6riintilerle eslestirilecek ciktidaki oriintl degerleri gizelgesine bakin. #.

- Haz_0, LCL_Haz_0, UCL_Haz_0. Temel cizgisi birikimli tehlike islevi, giiven araliginin st ve alt sinirlari.

- Haz_R, LCL_Haz_R, UCL_Haz_R. Birikmeli tehlike islevi, "bagvuru" ériintiitinde degerlendirildi
(cikigtaki 6riintli degerleri tablosuna bakin) ve gliven araliginin iist ve alt sinirlarina bakin.

« Haz_#. #, LCL_Haz_#. #, UCL_Haz_#. #, ... Birikmeli tehlike islevi, Plots sekmesinde belirtilen tahmin
edilebilir 6riintdlerin her birinde ve giiven araliklarinin Gst ve alt sinirlarinda degerlendirilir. #. #
numarali 6riintilerle eslestirilecek ¢iktidaki 6riintl degerleri gizelgesine bakin. #.

Modeli XML olarak disa aktarin. XML (PMML) bigiminde, parametre tahminleri ve temel hayatta kalma
islevi de dahil olmak lizere, hayatta kalma islevini tahmin etmek igin gerekli tim bilgileri kaydeder. Model
bilgilerini, puanlama amaciyla diger veri dosyalarina uygulamak igin bu model dosyasini kullanabilirsiniz.

Secenekler
Tahmini. Bu denetimler, regresyon katsayilarinin tahmini igin 6lgit belirler.

- Yineleme Sayisi Ust Siniri. Algoritmanin yiiriitiilecegi yineleme sayisi tist siniri. Negatif olmayan bir
tamsayi belirtin.

« Maximum Step-Halving. Her yinelemede, adim buyikliga, glinlik olasilik artislarina ya da adim
halkasina ulasilincaya kadar 0.5 katsayisi kadar azaltilir. Arti bir tamsayi belirtin.

« Degistirge tahminlerinde degisiklik temelinde yinelemeleri sinirla. Secildiginde, parametre
tahminlerindeki mutlak ya da goreli degisikligin belirtilen degerden kiiciik oldugu, pozitif olmasi gereken
bir yinelemenin ardindan algoritma durur.

« Giinliige kaydetme olasiiginin degismesine dayali yinelemeleri sinirla. Secildiginde, algoritmanin,
oturum agcma olasiligl islevindeki mutlak ya da goreli degisikligin belirtilen degerden kiigiik oldugu bir
yinelemeden sonra durur. Bu da pozitif olmasi gerekir.

« Yineleme gec¢misini goriintiile. Parametre tahminlerine ve sézde glinliik olasiligina iliskin yineleme
gecmisini goriintller ve degisiklik, parametre tahminleri ve sdzde giinlik olasiligina iliskin son
degerlendirmeyi yazdirir. Yineleme gegmisi tablosu, baslangigtan baslayan tiim n yinelemelerini yazdirir
0. yinelemesi (ilk tahminler); burada n, artimin degeridir. Yineleme ge¢misi istenirse, son yineleme her
zaman n' den bagimsiz olarak gérlntilenir.

« Parametre tahmini icin kesme y6ntemini baglayin. Bagli hata siireleri oldugunda, baglarin kirilmasi
icin bu yontemlerden biri kullanilir. Efron metodu daha hesapli bir sekilde pahalidir.

Hayatta Kalma Fonksiyonlari. Bu denetimler, hayatta kalma islevini iceren hesaplamalar icin dlgitler
belirler.

- Temel cizgisi hayatta kalma islevlerini tahmin etmek icin kullanilan yontem. Breslow (ya da Nelson-
Aalan ya da ampirik) yéntemi, gézlemlenen hata siirlerindeki adimlarla azalan bir adim islevine gére
temel gizgisi birikimli tehlikesini tahmin eder ve daha sonra, seative survival=exp (-kiimiilatif tehlike) ile
ilgili olarak taban gizgisi hayatta kalma olasiligini hesaplar. Efron yontemi daha hesapsal olarak pahalidir
ve herhangi bir baglanti olmadiginda Breslow ydntemine indirilir. Uriin sinir yéntemi, taban cizgisi
omrind artirmayan bir dogru surekli islevle tahmin eder; modelde bir karsilastirma belirtimi yoksa, bu
yontem Kaplan-Meier tahminine kadar azalir.

- Hayatta kalma fonksiyonlarinin giiven araliklari. Giiven araligi (i¢ sekilde hesaplanabilir: 6zgiin
birimlerde, bir glinlik dontsimi ya da giinlik-eksi-glnlik dénlisimu. sadece log-minus-log
donustirme, giiven araligi sinirlarinin O ile 1 arasinda yalan sdyleyecegini, ancak glinlik dontsimuniin
genel olarak "en iyi" olarak gerceklestirilecegini garanti ediyor.

Kullanici Eksik Degerleri. Analize dahil edilecek bir vaka igin tiim degiskenlerin gecerli degerleri
olmalidir. Bu denetimler, kullanici eksik degerlerin kategorik modeller (etmenler, olay, strata ve alt
poplilasyon degiskenleri dahil) ve 6érnekleme tasarim degiskenleri arasinda gegerli olup olmadigina karar
vermenize olanak tanir.
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Giiven araligi (%). Bu, katsayi tahminleri, Gssel katsayi tahminleri, hayatta kalma islevi tahminleri ve
birikmeli tehlike islevi tahminleri igin kullanilan giiven araligi diizeyidir. O 'dan buyuk ya da 0 'a esit bir
deger ve 100 'den kiicuk bir deger belirtin.

CCOXREG Komutu Ek Ozellikleri

Komut dili ayrica sunlari da saglar:

« Ozel hipotez sinamalarini gerceklestirin ( CUSTOM altkomutunu ve /PRINT LMATRIXkomutunu
kullanarak).

Tolerans belirtimi ( /CRITERIA SINGULARkullanilarak).
Genel olarak kabul edilebilir islev (ler) tablosu ( /PRINT GEFkullanilarak).
Birden cok karsilastirma belirtimi ériintiler (birden cok PATTERN alt komutu kullanilarak).

Bir rootname (kok) adi belirtildiginde ( SAVE altkomutu kullanilarak) saklanan degisken sayisi Ust siniri.
The dialog honors the CSCOXREG default of 25 variables.

Tam s6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.
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Ozel Notlar

Bu bilgiler, ABD'de kullanima sunulan Urinler ve hizmetler igin gelistirilmistir. IBM bu bilgileri bagska
dillerde kullanima sunabilir. Ancak, bu bilgilere erisebilmek icin, Griiniin ya da Griin sGriiminiin o dildeki
bir kopyasina sahip olmaniz gerekebilir.

IBM, bu belgede s6zU edilen Uriin, hizmet ya da 6zellikleri diger tilkelerde kullanima sunmayabilir.
Bulundugunuz yerde kullanima sunulan iriin ve hizmetleri yerel IBM miisteri temsilcisinden ya da ¢dziim
ortagindan 6grenebilirsiniz. Bir IBM (riin, program ya da hizmetine gonderme yapilmasi, acik ya da

ortiik olarak, yalnizca o IBM (riin{, programi ya da hizmetinin kullanilabilecegini gostermez. Ayni islevi
goren ve IBM'in fikri miilkiyet haklarina zarar vermeyen herhangi bir Grlin, program ya da hizmet de
kullanilabilir. Ancak, IBM digi tirlin, program ya da hizmetlerle gerceklestirilen islemlerin degerlendirilmesi
ve dogrulanmasi kullanicinin sorumlulugundadir.

IBM'in, bu belgedeki konularla ilgili patentleri ya da patent bagvurulari olabilir. Bu belgenin size verilmis
olmasi, patentlerin izinsiz kullanim hakkinin da verildigi anlamina gelmez. Lisansla ilgili sorularinizi
asagidaki adrese yazabilirsiniz:

IBM Director of Licensing

IBM Corporation

North Castle Drive, MD-NC119
Armonk, NY 10504-1785

us

Cift byte (DBCS) bilgilerle ilgili lisans sorulari igin, lilkenizdeki IBM'in Fikri Haklar (Intellectual Property)
bolimuyle baglanti kurun ya da sorularinizi asagida adrese yazin:

Intellectual Property Licensing

Legal and Intellectual Property Law

IBM Japan Ltd.

19-21, Nihonbashi-Hakozakicho, Chuo-ku
Tokyo 103-8510, Japonya

IBM BU YAYINI, OLDUGU GIBI, HICBIR KONUDA ACIK YA DA ORTUK GARANTI VERMEKSIZIN
SAGLAMAKTADIR; TICARI KULLANIMA UYGUNLUK AGCISINDAN HER TURLU GARANTI VE BELIRLI BIR
AMACA UYGUNLUK IDDIASI ACIKCA REDDEDILIR. Bazi hukuk bélgeleri, belirli islemlerde acik ya da zimni
garantilerin reddedilmesine izin vermez, bu nedenle bu bildirim sizin i¢in gecerli olmayabilir.

Bu yayin teknik yanlislar ya da yazim hatalari icerebilir. Buradaki bilgiler tizerinde diizenli olarak degisiklik
yapilmaktadir; s6z konusu degisiklikler sonraki basimlara yansitilacaktir. IBM, 6énceden bildirimde
bulunmaksizin, bu yayinda aciklanan trtinler ve/ya da programlar Gzerinde iyilestirmeler ve/ya da
degisiklikler yapabilir.

Bu belgede IBM disi web sitelerine gonderme yapilmasi kolaylik saglama amacina yoneliktir ve o web
siteleriicin herhangi bir sekilde onay verilmesi anlamina gelmez. Bu web sitelerinin icerdigi malzeme, bu
IBM uriunune iliskin malzemenin bir pargasi degildir ve bu tir web sitelerinin kullanilmasinin sorumlulugu
size aittir.

IBM'e bilgi ilettiginizde, IBM bu bilgileri size karsi hicbir yiktimlilik almaksizin uygun gérdugi
yontemlerle kullanabilir ya da dagitabilir.

(i) Bagimsiz olarak yaratilan programlarla, bu program da icinde olmak lzere diger programlar arasinda
bilgi degis tokusuna ve (ii) degis tokus edilen bilginin karsilikli kullanimina olanak saglamak amaciyla bu
program hakkinda bilgi sahibi olmak isteyen lisans sahipleri su adrese yazabilirler:

IBM Director of Licensing
IBM Corporation
North Castle Drive, MD-NC119



Armonk, NY 10504-1785
us

Bu tlr bilgiler, ilgili kayit ve kosullar altinda ve bazi durumlarda bedelli olarak edinilebilir.

Bu belgede aciklanan lisansli program ve bu programla birlikte kullanilabilecek tiim lisansli malzeme,
IBM tarafindan IBM Miisteri S6zlesmesi, IBM Uluslararasi Program Lisansi Sozlesmesi ya da esdeger
sozlesmelerin kayit ve kosullari altinda saglanir.

Performans verileri ve misteri érnekleri, drnek olarak yalnizca gosterim amacli olarak sunulmustur.
Gercgek performans sonuglari, belirli yapilandirmalara ve isletim kosullarina bagli olarak degisebilir.

IBM disi Urinlerle ilgili bilgiler, bu Grlnleri saglayan firmalardan, bu firmalarin yayin ve belgelerinden ve
genel kullanima agik diger kaynaklardan alinmistir. IBM, bu Uriinleri test etmemistir ve performansin,
uyumlulugun ya daIBMdisi rinlerle ilgili diger iddialarin dogrulugunu onaylayamaz. IBM disi Grlinlerin
yeteneklerine iliskin sorular, bu Uriinleri saglayan firmalara yoneltilmelidir.

IBM'in gelecekteki yonelim ve kararlarina iligkin bildirimler degisebilir ya da herhangi bir duyuruda
bulunulmadan bunlardan vazgecilir; bu yonelim ve kararlar yalnizca amag ve hedefleri gosterir.

Bu belge, giinliik is ortaminda kullanilan veri ve raporlara iliskin 6rnekler icerir. Orneklerin olabildigince
aciklayici olmasi amaciyla kisi, sirket, marka ve rtin adlar belirtilmis olabilir. Bu adlarin timu gergek
disidir ve gercek kisilerle ya da isletmelerle olabilecek herhangi bir benzerlik timuyle rastlantidir.

YAYIN HAKKI LISANST:

Bu belge, cesitli isletim platformlarinda programlama tekniklerini gdsteren, kaynak dilde yazilmis

ornek uygulama programlari icerir. Bu 6rnek programlari, IBM'e herhangi bir 6demede bulunmadan,
ornek programlarin yazildigi isletim altyapisina iliskin uygulama programlama arabirimiyle uyumlu
uygulama programlarinin gelistirilmesi, kullanilmasi, pazarlanmasi ya da dagitilmasi amaciyla herhangi
bir bicimde kopyalayabilir, degistirebilir ve dagitabilirsiniz. Bu érnekler her kosul altinda tim ayrintilariyla
sinanmamistir. Dolayisiyla, IBM bu programlarin giivenilirligi, bakim yapilabilirligi ya da islevleri
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