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Bolim 1. Kategoriler

Asagidaki kategoriler SPSS Statistics Professional Edition ya da Kategoriler segenegiicinde yer alir.

Kategorik Veriler icin En Uygun Olcekleme Yordamlara Giris

Kategoriler yordamlari, standart istatistiksel prosedirlerin analiz etmek icin zor ya da imkansiz olan
verileri cozimlemek icin en iyi 6lceklemeyi kullanir. Bu bélimde, her bir yordamin ne yaptigi, her bir
yordamin en uygun oldugu durumlar, yordamlar arasindaki iligkiler ve bu yordamlarin standart istatistiksel
karsiliklariyla iligkileri ele alinmistir.

Not: These procedures and their implementation in IBM SPSS Statistics were developed by the Data
Theory Scaling System Group (DTSS), consisting of members of the departments of Education and
Psychology, Faculty of Social and Behavioral Sciences, Leiden University.

En Uygun Olcekleme Nedir?

Optimum olgeklemenin ardindaki fikir, her degiskenin kategorilerine sayisal nicelik atamak, boylece
Olcllen degiskenler tizerinde bir ¢ozim elde etmek icin standart proseddrlerin kullanilmasina olanak
tanimaktadir.

En uygun 6lcek degerleri, kullanimda olan yordamin eniyilenme olcutlerine gére her degiskenin
kategorilerine atanir. Cozimlemedeki nominal ya da sira degiskenlerinin 6zgin etiketlerinden farkli olarak,
bu 6lcek degerlerinin metrik 6zellikleri vardir.

Cogu Kategori yordaminda, 6lceklenen her degisken icin en uygun nicelik, alternatif en az kareler

adi verilen bir tekrarlayici yontemle elde edilir. Bu yontem, bir ¢cozimu bulmak icin gecerli nicelilerin
kullanildiktan sonra, bu ¢ozimle ilgili olarak niceliklerin glincellenmesini saglar. daha sonra glincellenen
quantifications, daha sonra quantifications ' 1 glincellemek icin kullanilan yeni bir ¢6ziim bulmak icin
kullanilir. bu sekilde, islemin durmasi icin sinyallerin sinyallerini veren bazi 6l¢itlere ulasilincaya kadar.

Neden En Uygun olceklendirme Kullanilsin?

Kategorik veriler genellikle pazarlama arastirmalarinda, arastirma arastirmalarinda ve sosyal ve davranis
bilimlerinde yapilan arastirmalarda bulunur. Aslinda, pek ¢ok arastirmaci neredeyse 6zel olarak kategorik
verilerle ilgilenir.

Cogu standart modelin uyarlamalari, 6zellikle kategorik verileri coziimlemek icin mevcut olmakla birlikte,
genellikle bu 6zelligi iceren veri kiimeleri icin iyi bir performans gostermemezlerdir:

» Cok az gozlem
 Cok fazla degisken var
« Degisken basina ¢ok fazla deger var

Kategorileri, en iyi 6lcekleme tekniklerini sayisal olarak 6lgerek bu durumlarda sorun yasamamaya 6zen
gosteriniz. Dahasi, uzmanlasmis teknikler uygun olsa da kullanislidir.

Parametre tahminlerini yorumlamak yerine, optimal 6lgekleme cikisinin yorumlanmasi genellikle
grafiksel goriintllere dayalidir. Optimum Olcekleme teknikleri, diger IBM SPSS Statistics modellerini
iyi tamamlayan milkemmel kesifler analizleri sunar. Arastirmanizin odagini daraltarak, verilerinizi en iyi
olcekleme yoluyla gorsellestirerek, model parametrelerinin yorumlanmasinda merkezler olusturan bir
¢6zimlemenin temelini olusturabilirler.

En Uygun Olcekleme Diizeyi ve Olgii Diizeyi

Bu, Kategoriler yordamlarini ilk kez kullandiginizda gok karmasik bir kavram olabilir. When specifying
the level, you specify not the level at which variables are dl¢iilen but the level at which they are



Olceklendirilmis. Bu fikir, 6lgtlen degiskenlerin, nasil 6l¢llediginden bagimsiz olarak dogrusal olmayan
iliskilere sahip olabileceginden.

Kategoriler igin ti¢ temel 6lgiim dizeyi vardir:

« nominal diizey, bir degiskenin degerlerinin sirasiz kategorileri temsil ettigini belirtir. Nominal olarak
bolge, posta kodu alani, dini ifade ve birden gok secenek kategorisi olabilecek degiskenlere 6rnek olarak
verilebilir.

- ordinal diizeyi, bir degiskenin degerlerinin sirali kategorileri temsil ettigini belirtir. Buna érnek olarak,
memnuniyet ya da giiven derecelerinin temsil edilen davranis 6lgekleri ve tercih notu puanlari yer alir.

+ Sayisal duzey, bir degiskenin degerlerinin, kategoriler arasinda mesafe karsilagtirmalarinin uygun
olmasi igin anlamli bir metrige sahip kategorileri temsil ettigini belirtir. Ornegin, yas ve gelir ylizbinlerce
dolar cinsinden drnek verilebilir.

Ornegin, bélge, isve yas degiskenlerinin asagidaki tabloda gésterildigi gibi kodlanmis oldugunu varsayin.

Cizelge 1. Bolge, is ve yas icin kodlama semast
Bolge kodu Bolge degeri is kodu is degeri Yas
1 Kuzey 1 stajyer 20
2 Giiney 2 SATIS TEMSILCISI 22
3 Dogu 3 Yonetici 25
4 Bati 27

Gosterilen degerler, her degiskenin kategorilerini temsil eder. Bélge , nominal bir degisken olur. There are
four categories of bélge, with no intrinsic ordering. 1-4 arasindaki degerler yalnizca dort kategoriyi temsil
eder; kodlama semasi tamamen gelisigiizel olur. Diger yandanJob(is) islevi, bir sira degiskeni olarak

kabul edilebilir. Orijinal kategoriler, stajyerin yoneticiye kadar ilerlemesini saglar. Daha buyuk kodlar, sirket
basamaklarinda daha yuksek bir isi temsil eder. Ancak, yalnizca siparis bilgileri bilinmektedir -- bitisikteki
kategoriler arasindaki uzaklik hakkinda hicbir sey séylenemez. Buna karsilik, yas ' in sayisal bir degisken
oldugu varsayilabilir. yasdurumunda, degerler arasindaki mesafeler belirsiz bir sekilde anlamlidir. 20-22
arasindaki mesafe, 25-27 arasindaki mesafeye gore, 22 ile 25 arasindaki mesafe, bunlardan her ikisinden
de buyuk.

En Uygun Olcekleme Diizeyinin Secilmesi

Bunun igin belirtmeniz gereken en uygun 6lgekleme diizeyini otomatik olarak 6nceden tanimlayan, bir
degiskenin icsel 6zellikleri olmadigini anlamak 6nemlidir. Verilerinizi anlamli hale getiren ve yorumlamayi
kolaylastiran herhangi bir sekilde kesfedebilirsiniz. Bir sayisal diizey degiskeni sira diizeyinde analiz
ederek, 6rnegin, dogrusal olmayan bir déntsimun kullanimi, daha az boyuttaki bir céziime izin verebilir.

Asagidaki iki 6rnek, "bariz" 6lgtimlerin "en iyi 6lcekleme diizeyi" ne kadar ylksek olabileceginin
gosterilmesiyle gosterilmistir. Bir degiskenin, nesneleri yas gruplarina gore siraladigina dikkat edin. yas
sayisal bir degisken olarak Olgeklendirilse de, 25 glivenlikten daha geng insanlar igin yasla pozitif bir iligki
oldugu dogru olabilir. oysa 60 giivenlikten daha yasli insanlar icin yasla ilgili olumsuz bir iligki var. Bu
durumda, yasi nominal bir degisken olarak tedavi etmek daha iyi olabilir.

Baska bir 6rnek olarak, kisileri siyasi tercihe gore siralayan bir degisken, temelde nominal bir degiskendir.
Ancak, taraflari siyasi soldan siyasi saga dogru siraladiginizda, taraflarin bu diizene bir dizi analiz yaparak
bu diizene sayg| gostermesini isteyebilirsiniz.

Bir degiskeni yalnizca bir diizey veya baska bir diizeyde yapan bir degiskenin 6nceden tanimlanmis
ozellikleri olmasa da, acemi kullaniciya yardimci olacak bazi genel yonergeler vardir. Tek nominal

nicelik sayesinde, genellikle kategorilerin sirasini bilmiyorsunuz, ancak analizin bir tanesini dayatmasini
istiyorsunuz. Kategorilerin sirasi biliniyorsa, sira niceligini denemelisiniz. Kategoriler sirasiz ise, birden ¢ok
nominal niceligini deneyebilirsiniz.
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Donilisiim Grafikleri

Her bir degiskenin dlceklendirilebilecegi farkli dizeyler, nicelige farkli kisitlamalar getirmektedir.
Donustirme planlari, segilen en uygun dlgekleme diizeyiyle sonuglanan, niceliklamalar ile 6zgiin
kategoriler arasindaki iliskiyi gdsterir. Ornegin, bir degisken sayisal olarak degerlendirildiginde dogrusal
donlsim cizimi sonuclari olur. Azaltilamayan bir donliisim ciziminde sira sonucu olarak islem goren
degiskenler. U bicimli (ya da ters) degisken olarak kabul edilen degiskenlere iligkin donlstiirme grafikleri,
karesel bir iligki gortntiler. Nominal degiskenler, kategorilerin sirasini tamamen degistirerek, dontisiim
cizimlerini belirgin egilimler olmadan da getirebilmektedir. Asagidaki sekil, 6rnek bir donustiirme gizimi
gortntler.

Dontstm grafikleri, segilen en uygun 6lgekleme diizeyinin ne kadar iyi performans gosterecegini
belirlemeye 6zellikle uygundur. Birden ¢ok kategori de benzer niceleri alacaksa, bu kategorileri tek bir
kategoriye daraltma hizmeti garanti altina alabilir. Alternatif olarak, nominal olarak ele alinan bir degisken
artan bir egilimi gosteren niceliklerden alinirsa, sirali dontsim benzer bir uyum géstermesine neden
olabilir. eger bu egilim dogrusal ise, sayisal tedavi uygun olabilir. Ancak, daraltma kategorilerinin ya da
Olcekleme dizeylerinin degistirilmesi garanti altina alinir ise, ¢oziimleme dnemli 6l¢lide degismeyecektir.

Kategori Kodlari

Bazi kodlama semalari istenmeyen ¢iktl ya da tamamlanmamis analizler getirebilecegi icin, kategorik
degiskenleri kodlarken bazi bakimlarin alinmasi gerekir. is igin olasi kodlama semalari asagidaki tabloda
goruntilenir.

Cizelge 2. Is icin alternatif kodlama semalart

Kategori A B C D
stajyer 1 1 5 1
SATIS TEMSILCISI 2 2 6 5
Yonetici 3 7 7 3

Bazi Kategoriler yordamlari, kullanilan her degisken araliginin tanimlanmasini gerektirir. Bu araligin
disindaki herhangi bir deger eksik deger olarak kabul edilir. Kategori degeri alt siniri her zaman 1 'dir.
Kategori degeri Ust sinir kullanici tarafindan saglanir. Bu deger, bir degiskene iliskin kategorilerin say:si
degil; bu, en biiyiik kategori degeridir. Ornegin, cizelgede A semasi icin kategori degeri iist siniri 3 ve B
semasinin en ¢ok 7 kategori degeri vardir; ancak, her iki sema da ayni li¢ kategoriyi kodlamistir.

Degisken araligi, ¢oziimlemelerden hangi kategorilerin atlanacagini belirler. Tanimlanan aralik disinda
bulunan tiim kategoriler ¢coziimlemede ¢ikarilir. Bu, kategorilerin atlanmasi igin basit bir yontemdir, ancak
istenmeyen ¢ézimlemelerle sonuglanabilir. Yanlis tanimlanmis bir kategori ist siniri, gdziimlemedeki
gecerli kategorilerin atlayabilecegi bir kategori olabilir. Ornegin, B semasi icin, kategori degeri (ist sinirini
3 olarak tanimlamak, isin kategorilerin 1-3 arasinda kodlanmasini; y6netici kategorinin eksik olarak
degerlendirildigini gésterir. Hicbir kategori 3 kodladigindan, ¢éziimlemede Gglnci kategori higbir vaka
icermiyor. Tim ydnetici kategorilerini atlamak istediyseniz, bu ¢éziimleme uygun olur. Ancak, yoneticiler
dahil edilecekse, kategori tst siniri 7 olarak tanimlanmalidir ve eksik degerler 7 'nin lizerindeki ya da 1 'in
altindaki degerlerle kodlanmalidir.

Nominal ya da sira olarak islenen degiskenler icin, kategorilerin araligi sonuglari etkilemez. Nominal
degiskenler icin yalnizca etiket ve bu etiketle iliskili deger dnemli degildir. Sirali degiskenler igin,
kategorilerin sirasi, niceliklerde korunur; kategori degerleri, kendileri igin dnemli degildir. Ayni kategori
siralamasinin sonucunda ortaya cikan tiim kodlama semalari ayni sonuclara sahip olur. Ornegin, is sira sira
diizeyinde ¢éziimlenirse, gizelgedeki ilk lic semanin islevsel olarak esdegeri vardir. Kategorilerin sirasi, bu
semalarda aynidir. Diger yandan, B semasi, ikinci ve Gglinci kategorileri ters gevirir ve diger semalardan
farkli sonuglar elde eder.

Bir degisken icin birgok kodlama semasi islevsel olarak esdegerse de, kodlarin bir yordam tarafindan
Uretilen cikis miktarina etkisi oldugu icin, kodlar arasinda kiiglik farklar iceren semalar tercih edilir.
Degerler 1 ile kullanici tanimli Gst sinir degerleri arasinda kodlanmis tiim kategoriler gecerlidir. Bu
kategorilerden herhangi birinin bos olmasi durumunda, yordama bagli olarak, ilgili niceliklamalar sistem
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eksik ya da 0 olur. Bu atamalarin higbiri ¢goziimlemeleri etkilmese de, bu kategoriler icin cikti tretilir.

Bu nedenle, B semasi igin is , sistem eksik degerleri alan dort kategori icerir. C semasi igin, sistem

eksik gostergeler alan dort kategori de vardir. Buna karsilik, A semasi igin sistem eksik bir nicelik yoktur.
Nominal ya da sira disi degiskenlere iliskin kodlar, sonuglari etkilemeden ¢ok daha az ¢ikti elde etmek icin
ardisik tamsayilari kodlar olarak kullanma.

Sayisal olarak islenen degiskenlere iliskin kodlama semalari, sira vakasindan daha kisitlidir. Bu
degiskenler icin, ardisik kategoriler arasindaki farklar énemlidir. Asagidaki tabloda, yasicin ti¢ kodlama
semasi goruntilenir.

Cizelge 3. Yas icin alternatif kodlama semalari
Kategori A B C
20 20 1 1
22 22 3 2
25 25 6 3
27 27 8 4

Sayisal degiskenlerin herhangi bir sekilde kurtarilmasi, kategoriler arasindaki farklari korumalidir. Ozgiin
degerlerin kullanilmasi, farkliliklarin korunmasini saglamak icin kullanilan bir ydntemdir. Ancak bu, sistem
eksik gdstergelere sahip bircok kategoriye neden olabilir. Ornegin, A semasi 6zgiin gézlemlenen degerleri
kullanir. Yazisma Analizi hari¢ tim Kategoriler igin, kategori degeri tst siniri 27 'dir ve kategori degeri alt
sinirt 1 olarak ayarlanir. Ilk 19 kategori bos ve sistem eksik gdstergeler aliyor. Kategori {ist siniri 1 'den cok
biyikse ve 1 ile Ust sinir arasinda birgok bos kategori varsa, ¢ikis hizli bir sekilde hantal hale gelebilir.

Gikis miktarini azaltmak igin, geri kazanilabilir. Ancak, sayisal durumda, Automatic Recode olanaginin
kullanilmamasi gerekir. Ardisik tamsayilara kodlama ardisik tim kategoriler arasinda 1. farkliliklarla
sonuglanir ve sonug olarak, tiim niceliklerin esit araliklarla yer almalari gerekir. Bir degiskeni sayisal
olarak algilarken énemli gériilen metrik dzellikleri ardisik tamsayilara geri kazanilarak yok edilir. Ornegin,
cizelgedeki C semasi yastotomatik olarak kurtarilmasina karsilik gelir. 22 ve 25. kategoriler arasindaki fark
Ucten bire degisse de, quantifications da ikinci farki yansitacaktir.

Kategoriler arasindaki farklari koruyan alternatif bir kurtarma semasi, her kategoriden en kiiglik kategori
degerini alcaltmak ve her bir farkin 1 'e 1 'i eklemesi. B semasi bu déntisiimden elde eder. En kiiglik
kategori degeri 20, her kategoriden cikarilir ve her bir sonuca 1 eklenmistir. DonUstiriilen kodlarin en az
1 ‘i vardir ve tiim farkliliklar 6zgtin verilerle aynidir. Kategori degeri st siniri su anda 8 'dir ve ilk sifirsiz
nicelik ortadan kalkmadan énce sifir miktarlari sifirlanir. Yine de, B semasinin sonucundaki her kategoriye
karsilik gelen sifir olmayan miktarlar, A semasinin nicelikleriyle ayni olur.

Uygulamanizin Hangi Yordami En Uygun?

Bu yordamlarin dérdiinde yiirirliikte olan teknikler (Yazisma Analizi, Coklu Yazisma Analizi, Kategorik

Asil Bilesen Analizi ve Dogrusal Olmayan Kanonik Korelasyon Analizi), boyut azaltmaolarak bilinen

cok degiskenli veri analizinin genel alanina diigmektedir. Yani, degiskenler arasindaki iligkiler birkag
boyutta temsil edilir-iki ya da G¢-siklikla miimkiin oldugu kadar. Bu, orijinal zenginligi ve karmasiklig

ile cok zor olacak olan iliskilerdeki yapilari veya desenleri tarif etmenize olanak saglar. Pazar arastirmasi
uygulamalarinda, bu teknikler algisal eslemeseklinde bir bicim olabilir. Bu yordamlarin bly(k bir avantaji,
verilerin farkli diizeylerde en uygun 6lcekleme diizeyleriyle uyum géstermesidir.

Kategorik Regresyon, bir kategorik yanit degiskeni ile kategorik karsilastirma belirtimi degiskenlerinin
birlesimi arasindaki iliskiyi agiklar. Yanit degiskenindeki her bir tahmin degiskeninin etkisi, ilgili regresyon
agirlig tarafindan tanimlanir. Diger yordamlarda oldugu gibi, veriler en uygun élgekleme diizeyleriyle
analiz edilebilir.

Cok Boyutlu Olcekleme ve Cok Boyutlu Katlama, nesneler arasindaki proksimiteleri kullanarak, diisiik
boyutlu bir alanda nesneler arasindaki iliskileri tanimlar.

Asagida, yordamlarin her biri icin kisa kilavuz bilgiler yer aliyor:
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- Kategorik bagimli degiskenin degerlerini kategorik bagimsiz degiskenlerin birlesiminden tahmin etmek
icin kategorik regresyon kullanin.

- Karma optimum o6lgekleme diizeylerine iliskin tek bir degisken kiimesindeki varyasyon ortintdilerini
dikkate almak icin Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimlemesi olanagini kullanin.

- Karisik optimal 6lcekleme dlzeylerinin iki veya daha fazla degisken kiimesinin ilintili oldugu kapsami
degerlendirmek icin Dogrusal Olmayan Kuralli Korelasyon Analizi olanagini kullanin.

 Marka tercihi ya da sosyometrik secenek verileri gibi iki yonlu bir tablo olarak ifade edilebilen iki yonli
olasilik tablolarini veya verileri analiz etmek icin Yazisma Analizini Kullanin.

« Tim degiskenlerin nominal diizeyde analiz edildiginden daha gli¢li bir varsayim yapma isteginiz
oldugunda, kategorik cok degiskenli veri matrisini analiz etmek icin birden ¢ok yazisma analizi kullanin.

« Cok boyutlu 6lcekleme kullanarak, disik boyutlu bir alanda tek bir nesne kiimesinin en az kareler
gosterimini bulmak igin yakinlik verilerini ¢éziimleyin.

- Dustk boyutlu bir alanda iki nesne kiimesinin en az kare bigimli gdsterimini bulmak icin yakinlik
verilerini ¢oziimlemek icin cok Boyutlu Katlama 'yi kullanin.

Kategorik Regresyon

Kategorik Regresyon kullanimi en uygun ¢6ziimddr, analizinizin amaci, bir bagimsiz (kosullanicr)
degiskenlerden bir bagimli (yanit) degiskeni tahmin etmek olur. Tim optimal 6lgcekleme yordamlariyla
oldugu gibi, dlcek degerleri her degiskenin her bir kategorisine atanir. Bu degerler, regresyon bakimindan
en uygun olan her degisken kategorisine atanir. Kategorik bir regresyonun ¢6ziimu, déntsturilen yanit ile
donusturilen tahmin edilicilerin agirlikli birlesimi arasindaki kare ilintiyi en st dizeye cikarir.

Diger Kategoriler yordamlaniyla iliski. Kategorik regresyon optimum o6lcekleme ile optimum olcekleme
kuralli korelasyon analizi ile karsilastirilabilir, bunlardan biri yalnizca bagimli degisken icerir. Ikinci
tekniginde, setlerin benzerligi, her bir set ile tiim setlerin arasinda bir yerde yatan bilinmeyen

bir degiskenle karsilastirilarak tiretilir. Kategorik regresyonda, donusttiriilen yanitin benzerligi ve
donusturilen ongorilebilirlerin dogrusal birlesimi dogrudan degerlendirilir.

Standart tekniklerle iligki. Standart dogrusal regresyonda, kategorik degiskenler gosterge degiskenleri
olarak kurtarilabilir ya da aralik diizeyi degiskenlerle ayni sekilde islem goriir. ilk yaklasimda model,
kategorik degiskenlerin her bir kombinasyonu icin ayri bir kesisme ve egim icermektedir. Bu, yorumlamak
icin cok sayida parametreye sahip olur. Ikinci yaklasimda, her degisken icin yalnizca bir parametre tahmin
edilir. Ancak, kategori kodlarinin gelisiglizel dogasi genellemeleri imkansiz hale getiriyor.

Degiskenlerin bazilar siirekli degilse, alternatif coziimlemeler kullanilabilir. Yanit strekli ise ve tahmin
ediliciler kategorik durumdaysa, varyans analizi genellikle ise alinmaktadir. Yanit kategorik ise ve tahmin
ediliciler surekli ise, lojistik regresyon ya da ayrimci analiz uygun olabilir. Yanit ve tahmin ediliciler hem
kategorik, hem de loglinear modeller genellikle kullanilirlarsa.

Optimum oOlgekleme ile regresyon, her degisken igin t¢ olcekleme diizeyi sunar. Bu diizeylerin birlesimleri,
tek bir "standard" (standart) yontemin yanlis oldugu genis dogrusal olmayan iliskiler yelpazelerini hesaba

katmaktadir. Sonug olarak optimum 6lcekleme, en az ek karmasikliga sahip standart yaklasimlardan daha
fazla esneklik sunar.

Buna ek olarak, tahmin edilicilerin dogrusal olmayan donisimleri genellikle tahmin ediliciler arasindaki
bagimliliklar azaltir. En iyi sekilde 6lgeklenen tahmin ediliciler igin korelasyon matrisinin eigen degerlerine
sahip tahmin ediliciler igin korelasyon matrisinin eigendegerlerini karsilastirirsaniz, ikinci kiime genellikle
eskisinden daha az degisken olur. Baska bir deyisle, kategorik regresyonda optimal 6lcekleme,
karsilastirma belirtimi korelasyon matrisinin daha blytik egendegerlerini ve daha kiglik eigen degerlerini
daha buyik yapar.

Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Analizi

Karisik optimum oOlgekleme diizeylerinin tek bir degiskeninde varyasyon kaliplarini hesap etmek
istediginizde, Kategorik Asil Bilesen Analizi 'nin kullanimi en uygun ¢6zimddr. Bu teknik, bir degisken
kiimesinin boyutlululigini azaltmaya galisir, ancak bu tiir bir varyasyonun mimkiin oldugunca gok
varyasyonunun hesaplandirilmasina neden olur. Her degiskenin her bir kategorisine, bu degerlerin
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ana bilesenler ¢éziimiiniin bakimindan en uygun degerler olmasi igin dlcek degerleri atanir.
Cozimlemedeki nesneler, ol¢llen verilere dayali olarak bilesen puanlarini alir. Bilesen puanlarinin
grafikleri, coziimlemedeki nesneler arasinda kaliplari ortaya koyar ve verilerdeki olagan disi nesneleri
ortaya ¢ikarabilir. Bir kategorik birincil bilesen ¢éziimlemesinin ¢ézimdi, belirtilen bilesen sayisi (boyutlar)
icin, 6lgulen degiskenlerin her biri ile nesne puanlarinin ilintilerini en Ust dlizeye ¢ikarir.

Kategorik ana bilesenlerin 6nemli bir uygulamasi, yanit verisinin, yanit verenlerin siralamaya gore bir dizi
0ge derecelendirdigi ya da derecelendirdigi tercih verilerini incelemektedir. Olagan IBM SPSS Statistics
veri yapilandirmasinda, satirlar bireydir, sttunlar 6geler icin 6lgimlerdir ve satirlar arasindaki puanlar, veri
satiri kosullu yapmak igin 0-10 6lgeginde (6rnegin, 0-10 Olgeginde) tercih puanlaridir. Tercih verileri igin
bireyleri degisken olarak ele almak isteyebilirsiniz. Transpose yordamini kullanarak, verileri aktarabilir.
Oylayicilar degiskenler haline gelir ve tim degiskenler sirali olarak ilan edilir. CATPCA ' daki nesnelerden
daha fazla degisken kullanilmasina bir itirazim yoktur.

Diger Kategoriler yordamlariyla iligki. Tim degiskenler birden cok nominal olarak bildirilirse, kategorik
birincil kullanici bilesenleri analizi, ayni degiskenler izerinde galistirilan birden ¢ok yazisma analizine
esdeger bir analiz Uretir. Bu nedenle, kategorik ana bilesen analizi, bazi degiskenlerin sirali ya da sayisal
olarak bildirildigi bir coklu yazisma analizi tiirG olarak gorulebilir.

Standart tekniklerle iligki. Tim degiskenler sayisal diizeyde Olcekleniyorsa, kategorik ana bilesen analizi
standart birincil bilesen analizine esdegerdir.

Daha genel olarak, kategorik temel bilesen analizi, sayisal olmayan Olgekler arasindaki ilintilerin
hesaplanmasi ve standart bir temel bilesen veya faktor analizi yaklasimi kullanilarak bunlari analiz etmek
icin alternatif bir ydontemdir. Siradan Pearson korelasyon katsayisinin, sira verileri igin bir iliski 6lctisu
olarak saf kullanimi, korelasyonlarin tahmin edilmesinde 6nemsiz olmayan 6nyargilara yol agabiliyor.

Dogrusal Olmayan Kuralli Korelasyon Coziimlemesi

Dogrusal Olmayan Kuralli Korelasyon Analizi, birgok farkli uygulamaya sahip ¢ok genel bir yordamdir.
Dogrusal olmayan kuralli korelasyon analizinin amaci, asil bilesenler analizinde oldugu gibi, degiskenler
arasinda yerine iki ya da daha fazla degisken kiimesi arasindaki iliskileri cdziimlemesidir. Ornegin, bir
degisken kiimesinin bir katilimci kiimesi tGizerindeki demografik arka plan 6geleri ve ikinci bir kiime bir
tutum 6geleri kimesine yanit olabilecegi gibi, iki degisken kiimeiniz olabilir. C6ziimlemedeki 6lcekleme
diizeyleri, nominal, sira ve sayisal bilesimlerden herhangi biri olabilir. Optimum 6lgekleme kuralli
korelasyon analizi, her bir kiimeden nesnelere atanan bir uzlasmaci puanlar kiimesiyle ayni anda kuralli
degiskenleri karsilastiran kiimeler arasindaki benzerligi belirler.

Diger Kategoriler yordamlariyla iligki. Her kiime icin yalnizca bir degisken iceren iki ya da daha fazla
degisken kiimesi varsa, en iyi 6lcekleme kuralli korelasyon analizi, en iyi 6lgcekleme birincil kullanici
bilesenleri cozimlemesiyle esdegerdir. Tek degiskenli bir céziimdeki tim degiskenler birden cok nominal
degerse, en iyi dlcekleme kuralli korelasyon analizi birden ¢ok yazisma analizine esdegerdir. Yalnizca bir
degisken iceren iki degisken kiimesi varsa, en iyi 6lcekleme kuralli korelasyon analizi, en iyi dlcekleme ile
kategorik regresyonla esdegerdir.

Standart tekniklerle iligki. Standard kuralli korelasyon analizi, tek bir degisken kiimesinin dogrusal
birlesimini ve en ust diizeyde ilintili olan ikinci bir degisken kiimesinin dogrusal bilesimini bulan
istatistiksel bir tekniktir. Bu dogrusal birlesimler kiimesi goz 6nline alindiginda, kuralli ilinti analizi, daha
kiiclk bir kimedeki degiskenlerin sayisina esit sayida, kuralli degiskenler olarak adlandirilan, sonraki
bagimsiz dogrusal bilesimler kiimelerini bulabilir.

Gozimlemede iki degisken kiimesi varsa ve tim degiskenler sayisal olacak sekilde tanimlandiysa, en
iyi 6lcekleme kuralli korelasyon analizi standart bir kuralli korelasyon analizine esdegerdir. IBM SPSS
Statistics ' in kuralli bir ilinti analizi yordami olmasa da, ilgili istatistiklerin cogu farkin cok degiskenli
coziimlemelerinden elde edilebilir.

En iyi 6lcekleme kuralli korelasyon analizinde cesitli uygulamalar vardir. Iki degisken setiniz varsa ve
kiimelerden biri, tek nominal olarak bildirilmis bir nominal degisken iceriyorsa, en iyi 6lgekleme kuralli
korelasyon analizi sonuglari, regresyon analizine benzer bir sekilde yorumlanabilir. Degiskenin birden

cok nominal olmasini dikkate aldiysaniz, en iyi 6lcekleme analizi ayrimci analiz icin bir alternatiftir.
Degiskenlerin iki taneden daha fazla bir sekilde gruplandirilmasi verilerinizi ¢géziimlemek igin gesitli yollar
saglar.
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Yazisma Analizi

Yazisma analizinin amacl, yazisma masalari icin iki tane gizik yapmak. Bir yazisma tablosunda, satir ve
situn degiskenlerinin sirasiz kategorileri temsil ettigi varsayilir; bu nedenle, nominal en iyi 6lcekleme
diizeyi her zaman kullanilir. Her iki degisken de yalnizca nominal bilgileri i¢in incelenir. Yani, tek dikkat
edilmesi bazi nesnelerin ayni kategoride olmasi ve digerleri olmamalaridir. Ayni degiskenin kategorileri
arasindaki uzaklik ya da sira ile ilgili higcbir sey varsayilanmaz.

Yazisma analizinin belirli bir kullanim, iki yonli olasilik tablolarinin analizidir. Bir gizelgede R etkin satirlari
ve C etkin kolonlari varsa, yazisma analizi coziimindeki boyutlarin sayisi en az R eksi 1 ya da C eksi

1, hangisi daha azsa, eksi 1 'dir. Baska bir deyisle, boyutlarin bir alanindaki bir olasilik tablolarinin satir
kategorilerini ya da sutun kategorilerini miikemmel sekilde temsil edebilirdiniz. Pratikte konusursan,

iki boyutlu cizimlerin cok boyutlu uzaysal gosterilerden daha kolay anlasilabilir olmasinin nedeni igin,

iki boyutlu bir tablonun satir ve stitun kategorilerini diisiik boyutlu bir alanda temsil etmek, iki boyut
soylemek istersiniz.

Olasi boyut sayisi Ust sinirindan daha az kullanildiginda, ¢ozimlemede uretilen istatistikler satir ve

siitun kategorilerinin diisiik boyutlu gésterimde ne kadar iyi gésterildigini aciklar. Iki boyutlu ¢dziimiin
temsil kalitesinin iyi olmasi kosuluyla, satir degiskenlerinin hangi kategorilerin benzer oldugunu, hangi
kategori kategorilerinin benzer oldugunu ve hangi satir ve stitun kategorilerinin birbirine benzer oldugunu
o6grenmek icin satir noktalarinin ve siitun noktalarinin grafiklerini inceleyebilirsiniz.

Diger Kategoriler yordamlariyla iliski. Basit yazisma analizi iki yonlii tablolarla sinirlidir. ilginizi
ceken iki farkli degisken varsa, etkilesim degiskenleri olusturmak icin degiskenleri birlestirebilirsiniz.
Ornegin, bélge, isve yasdegiskenleriicin, asagidaki tabloda gosterilen 12 kategoriyle yeniden is adli
yeni bir degisken yaratmak igin bélge ve is birlestirmesini kullanabilirsiniz. Bu yeni degisken, yazisma
¢6zimlemesinde analiz edilebilen yas (12 satir, 4 siitun) ile iki yonli bir tablo olusturur.

Cizelge 4. Bblge ve is birlesimleri

Kategori Kodu Kategori tanimlamasi Kategori Kodu Kategori tanimlamasi
1 Kuzey, stajyer 7 Dogu, stajyer
2 Kuzey, satis temsilcisi 8 Dogu, satis temsilcisi
3 Kuzey, yonetici 9 Dogu, yonetici
4 Gliney, stajyer 10 Bati, stajyer
5 Gliney, satis temsilcisi 11 Bati, satis temsilcisi
6 Guney, yonetici 12 Bati, yonetici

Bu yaklasimin bir eksigiyle, herhangi bir degisken ciftinin birlestirilebilir olmasi. We can combine is

and yas, yielding another 12-category variable. Ya da bélge ve yas, 16 kategorik yeni bir degisken
sonucunu veren bir degiskenle birlestirilebilir. Bu etkilesim degiskenlerinin her biri, kalan degiskene

sahip iki yonli bir tablo olusturur. Bu U¢ tablonun yazisma analizleri, ayni sonuclara yol vermeyecektir,
ancak her biri gecerli bir yaklasima sahip olur. Ayrica, dort ya da daha fazla degisken varsa, bir etkilesim
degiskenini baska bir etkilesim degiskeni ile karsilastirarak iki yonli tablo karsilastirilabilir. Coziimlemek
icin kullanilabilecek gizelge sayisi, birkag degisken igin bile oldukga buytk olabilir. Céziimlemek igin bu
tablolardan birini segebilir ya da timini ¢oziimleyebilirsiniz. Diger bir se¢genek olarak, birden ¢ok Yazisma
Gozimlemesi yordami, etkilesim degiskenleri olusturmaya gerek kalmadan tiim degiskenleri eszamanli
olarak incelemek icin kullanilabilir.

Standart tekniklerle iligki. Capraz Tablolar yordami, ¢éziimlemelerde ortak bir odak noktasi olarak
bagimsizlikla birlikte acil durum tablolarini analiz etmek igin de kullanilabilir. Ancak, kiiglik masalarda bile,
ayrimlarin bagimsizliktan ¢ikis nedenini tespit etmek zor olabilir. Yazisma analizinin yardimci programi,
her boyuttaki iki yonla cizelge icin bu tir ériuntileri goriintiilemekte yatiyor. Satir ve siitun degiskenleri
arasinda bir iliski varsa -- yani, ki-kare degeri kayda deger ise -- yazisma analizi iliskinin dogasini ortaya
ctkarmasina yardimci olabilir.
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Birden Cok Yazisma Analizi

Birden Cok Yazisma Analizi, ayni kategori icindeki nesnelerin birbirine yakin bir sekilde cizdigi ve farkli
kategorilerdeki nesnelerin birbirinden ¢ok ayri gizdigi bir ¢éziim Giretmeyi dener. Her nesne, nesne
icin gecerli olan kategorilerin kategori noktalarina olabildigince yakin olmalidir. Bu sekilde, kategoriler
nesneleri homojen alt gruplara bolustir. Degiskenler, ayni kategorilerdeki nesneleri ayni alt gruplarla
siniflandirdiklarinda tiirdes olarak kabul edilir.

Tek boyutlu bir gdzimde, birden ¢ok yazisma analizi her degiskenin her bir kategorisine optimum 6lcek
degerlerini (kategori quantifications) atar. Bu, genel olarak, kategoriler igcin maksimum yayilma sahip

bir sekilde her degiskenin her bir kategorisine atanir. Iki boyutlu bir ¢6ziim icin, birden ¢ok yazisma
¢Ozimlemesi, ilk kiimeden ilgisiz her degiskenin kategorilerinin ikinci bir kiimesini bulur ve dagitma
islemini en Ust dlizeye cikarmaya galisir ve bu sekilde devam eder. Bir degiskenin kategorileri, boyutlarin
oldugu kadar cok sayida kavurmanin oldugu icin, coziimlemedeki degiskenlerin en iyi 6lgekleme
diizeyinde birden gok nominal oldugu varsayiliyor.

Birden gok yazisma analizi de ¢6ziimlemedeki nesnelere, kategori niceliginin, o kategorindeki nesnelerin
nesne puanlarinin ortalamalari ya da ortalamalari oldugu gibi bir sekilde de atar.

Diger Kategoriler yordamlaniyla iliski. Multiple yazisma analizi, homogenlik analizi veya ikili lcekleme
olarak da bilinir. Karsilastirilabilir, ancak ayni degil, yalnizca iki degisken oldugunda yazisma analizine
sonuglar verir. Yazisma analizi, denge bilgileri de dahil olmak tzere ¢éziimiin temsil edilme uygunlugunu
ve kalitesini 6zetleyen benzersiz bir ¢ikis Uretir. Bu nedenle, yazisma analizi genellikle iki degiskenli
vakada birden cok yazisma analizine tercih edilir. Iki prosediir arasindaki diger bir fark, coklu yazisma
analizine girisin, satirlarin nesne oldugu ve situnlarin degiskenler oldugu bir veri matrisi oldugundan,
yazisma analizine yapilan girisin ayni veri matrisi, genel bir yakinlik matrisi ya da ortak bir olasilik tablosu
olabilir. Bu tablo, hem satir hem de situnlarin degisken kategorilerini temsil ettigi bir toplu matris olabilir.
Birden cok yazisma analizi, birden cok nominal diizeyde Olgeklenen verilerin ana bilesenler analizi olarak
da dislnilebilmektedir.

Standart tekniklerle iligki. Birden ¢ok yazisma analizi, gok yonli bir beklenmedik durum tablolarinin
analizi olarak disunulebilmektedir. Capraz tablolarla cok yonli beklenmedik durum tablolari da

analiz edilebilir, ancak Capraz tablolar her bir kontrol degiskeninin her bir kategorisi igin ayri 6zet
istatistikleri verir. coklu yazisma analiziyle, genellikle tek bir iki boyutlu gizimle tim degiskenler
arasindaki iliskiyi 6zetlemek mimkindur. Birden ¢ok yazisma analizinin gelismis kullanimi, 6zglin kategori
degerlerinin ilk boyuttaki en uygun olcek degerleriyle degistirilmesi ve ikincil bir ok degiskenlik analizi
gerceklestirilmesine neden olur. coklu yazisma analizi, kategori etiketlerinin sayisal dlgek degerleri ile
yerini degistirdiginden, coklu yazisma analizinden sonra sayisal veri gerektiren pek ¢ok farkli prosese
uygulanabilir. Ornegin, Factor Analysis yordami birden cok yazisma analizinin birinci boyutuna esdeger
bir ilk birincil bilesen bileseni Uretir. Birinci boyuttaki bilesen puanlari nesne puanlarina esittir ve kare
bilesen yliiklemeleri, ayrimcilik él¢climlerine esittir. Ancak ikinci birden ¢ok yazisma analizi boyutu, faktor
¢Oziimlemesinin ikinci boyutuna esit degildir.

Cok Boyutlu Olcek

Cok Boyutlu Olgeklemenin kullanimi en uygun ¢éziimdiir; analizinizin amac, tek bir nesne ya da vaka
kiimesi arasinda bir mesafe 6lguleri kiimesi igcinde yapiy1 bulmak oldugunda. Bu, kavramsal distk boyutlu
bir alanda belirli konumlara gozlemler atayarak gerceklestirilir. Boylece, alandaki noktalar arasindaki
mesafeler, verilen (dis) benzerlikleri miimkiin oldugunca yakin bir sekilde eslestirir. Sonug, bu diislik
boyutlu alandaki nesnelerin en az kareler gosterimidir. Bu, birgok durumda verilerinizi daha fazla
anlamaniza yardimci olur.

Diger Kategoriler yordamlariyla iligki. Uzakliklar olusturdugunuz ve daha sonra ¢ok boyutlu 6lgekleme
ile analiz eden ¢ok degiskenli verilere sahip oldugunuz zaman, sonuglar, nesne asil adi normallestirme ile
kategorik asil bilesen analizi kullanilarak verileri cozimlemeye benzer. Bu PCA, birincil koordinatlar analizi
olarak da bilinir.

Standart tekniklerle iliski. Kategorileri cok Boyutlu Olcekleme yordami (PROXSCAL), Istatistik Tabani
seceneginde (ALSCAL) kullanilabilen 6lgekleme yordaminda cesitli gelistirmeler sunar. PROXSCAL, belirli
modeller i¢in hizlandirilmis bir algoritma sunar ve ortak alana kisitlamalar koymaniza olanak saglar.
Ayrica, PROXSCAL, S-stresi yerine normallestirilmis ham stresi en aza indirgemeyi dener ( gerilimolarak
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da adlandirilir). Normallestirilmis ham stres genellikle mesafelere dayali bir 6l¢i oldugu igin tercih edilir,
S-stresi kare mesafelere dayanmaktadir.

Cok Boyutlu Katlama

Analizinizin amaci, iki nesne kiimesi arasinda (satir ve siitun nesneleri olarak anilir) bir uzaklik lcerindeki
yaplyl bulmak oldugunda, Gok Boyutlu Agilamamanin kullanimi en uygun olur. Bu, kavramsal diisiik
boyutlu bir alanda belirli konumlara gozlemler atayarak gergeklestirilir. Boylece, alandaki noktalar
arasindaki mesafeler, verilen (dis) benzerlikleri mimkiin oldugunca yakin bir sekilde eslestirir. Sonug,

bu disik boyutlu alandaki satir ve stitun nesnelerinin en az kareler gosterimidir. Bu durumda, birgok
durumda verilerinizi daha fazla anlamaniza yardimci olur.

Diger Kategoriler yordamlaryla iligki. Verileriniz tek bir nesne kiimesi (kare, simetrik matris) arasindaki
mesafelerden olusuyorsa, Cok Boyutlu Olcekleme kullanin.

Standart tekniklerle iligki. Kategorileri cok Boyutlu Katlama Yordami (PREFSCAL), Statistics Base
seceneginde (ALSCAL araciligiyla) kullanilabilir olmayan islevlerde gesitli gelistirmeler sunar. PREFSCAL,
ortak alana kisitlamalar koymanizi saglar; dahasi, PREFSCAL, dejenere ¢oziimlerinin (daha eski
algoritmalarin egilimli oldugu) 6nlenmesine yardimci olan, bir penilestirilmis stres 6l¢iisiiniin en aza
indirilmesine yonelik girisimler saglar.

En Uygun Olcekleme Grafiklerinde En Boy Orani

Optimal élcekleme ciziminde en boy orani isotropiktir. Iki boyutlu bir cizimde, 1. boyuttaki bir birimi
temsil eden uzaklik, 2. boyuttaki bir birimi temsil eden uzakliga esittir. Bir boyutun araligini iki boyutlu bir
cizimde degistirirseniz, sistem, fiziksel mesafeleri esit tutmak igin diger boyutun boyutunu degistirir. En iyi
olcekleme yordamlari igin izotropik goriiniim orani gegersiz kilinamaz.

Kategorik Regresyon (CATREG)

Kategorik regresyon kategorilere sayisal degerler atayarak, donistiiriilen degiskenler icin optimum
dogrusal regresyon denklemi elde ederek kategorik verileri sayisallastirir. Kategorik regresyon, CATREG
kisaltmasi tarafindan da bilinir, kediegorik reghresimi igin.

Standart dogrusal regresyon analizi, bir yanit (bagimli) degiskeni ile tahmin edilici (bagimsiz) degiskenlerin
agirlikli birlesimi arasindaki kare farklarin toplamini en aza indirir. Degiskenler tipik olarak niceliksel,
(nominal) kategorik verileri ikili ya da karsitlik degiskenlerine geri gelir. Sonug olarak, kategorik
degiskenler ayri ayri vaka gruplarina hizmet eder ve teknik, her bir grup igin ayri parametre kiimelerini
tahmin eder. Tahmini katsayilar, karsilastirma belirtimlerindeki degisikliklerin yaniti nasil etkiledigini
yansitir. Yanitin tahmini degeri, karsilastirma belirtimi degerlerinin herhangi bir birlesimi igin olanaklidir.

Alternatif bir yaklasim, kategorik tahmin edilenlerindeki yanitin geri agilmasi ile ilgili olarak kendileri de
ortaya gikmazdir. Sonuc olarak, her degisken icin bir katsayi tahmin edilir. Ancak, kategorik degiskenler
icin kategori degerleri gelisiglizel olur. Kategorileri farkli sekillerde kodlamak, farkli katsayilara yol verir,
ayni degiskenlerin gozimlemeleriyle karsilastirmalar da zorlastirir.

CATREG, nominal, sira ve sayisal degiskenleri eszamanli olarak 6lgeklendirerek standart yaklasimi
genisletir. Yordam, quantifications 'in 6zgiin kategorilerin ¢6zelliklerini yansitabilmesi igin kategorik
degiskenleri 6lgliyor. Bu yordam, sayisal degiskenlerle sayisal degiskenlerle ayni sekilde islenir kategorik
degiskenlere islem yapar. Dogrusal olmayan donustirmeler kullanmak, degiskenlerin en uygun modeli
bulmak icin gesitli dizeylerde analiz edilebilmesini saglar.

Ornek. Kategorik regresyon, is memnuniyetinin is kategorisine, cografi bolgeye ve seyahat miktarina
nasil bagli oldugunu agiklamak igin kullanilabilir. Yiksek memnuniyet diizeylerinin ydneticilere ve diisiik
seyahatlere karsilik geldigini bulabilirsiniz. Sonugta ortaya gikan regresyon denklemi, ii¢ bagimsiz
degiskenin herhangi bir birlesimine iligkin is memnuniyetini tahmin etmek tizere kullanilabilir.

istatistikler ve cizimler. Frekanslar, regresyon katsayilari, ANOVA tablosu, yineleme gecmisi, kategori
quantifications, donustirilemeyen tahmin edilenler arasindaki korelasyon, dondsttiriilen tahmin edilenler
arasindaki korelaslar, artiklar ve déntsium grafikleri.

Kategori Regresyon Verilerine Dikkat Edilecek Noktalar
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Veri. CATREG, kategori gostergesi degiskenlerinde galisir. Kategori gdstergeleri pozitif tamsayilar
olmalidir. Kesirli deger degiskenlerini ve dizgi degiskenlerini pozitif tamsayilara dontstirmek icin
Discretization (Indirme) iletisim penceresini kullanabilirsiniz.

Varsayimlar. Yalnizca bir yanit degiskenine izin verilir, ancak 6ngorilebilirlik degiskeni sayisi st sinir1 200
'dir. Veriler en az Ui gecgerli vaka icermeli ve gegerli vakalarin sayisi, karsilastirma belirtimi degiskenlerinin
sayisini arti bir asmamalidir.

flgili yordamlar. CATREG, yalnizca bir degisken iceren iki kiimeyle optimum dlcekleme (OVERALS) ile
kategorik kuralli korelasyon analizine esdegerdir. Sayisal diizeydeki tim degiskenleri dlgeklendirme,
standart coklu regresyon analizine karsilik gelir.

Kategorik Regresyon Elde Etmek igin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Regresyon > En Uygun Olcekleme (CATREG) ...
2. Bagimli degisken ve bagimsiz degisken (ler) i segin.
3. Tamam'i tiklatin.

Istege bagli olarak, her bir degigken icin élcekleme diizeyini degistirin.

Kategorik Regresyon Cinsinden Olcegi Tanimla

Bagimli ve bagimsiz degiskenler icin en uygun olgekleme diizeyini ayarlayabilirsiniz. Varsayilan olarak, iki
ic diiglimle ikinci derece monotonik splinler (ordinal) olarak dlceklenir. Ayrica, céziimleme degiskenlerine
iliskin agirligi ayarlayabilirsiniz.

En Uygun Olcekleme Diizeyi. Ayrica, her degiskenin niceligini 6lgmek icin élgekleme diizeyini de
segebilirsiniz.

- Spline Ordinal. Gézlemlenen degisken kategorilerinin sirasi, en iyi sekilde dlgeklenmis degiskende
korunur. Kategori noktalari, baglangic noktasi araciligiyla diiz bir gizgi (vektor) tizerinde olacaktir.
elde edilen donlisiim, segilen derecenin diizgiin bir monotonik piecepli polinomdur. Pargalar, kullanici
tarafindan belirlenen sayi ve yordam tarafindan belirlenen i¢ diiglimlerin belirlenmesiyle belirtilir.

« Spline Nominal. En iyi 6lceklenmis degiskende korunmus olan gézlemlenen degiskendeki tek
bilgi, kategorilerdeki nesnelerin gruplandirilamasidir. Gézlemlenen degisken kategorilerinin sirasi
korunmuyor. Kategori noktalari, baslangi¢ noktasi araciligiyla diiz bir gizgi (vektor) Gizerinde olacaktir.
Elde edilen doniisim, secilme derecenin plirtizsiiz ve muhtemelen monotononik bir polinomdur.
Parcalar, kullanici tarafindan belirlenen sayi ve yordam tarafindan belirlenen i¢ diiglimlerin
belirlenmesiyle belirtilir.

« Sira sayisl. Gozlemlenen degisken kategorilerinin sirasi, en iyi sekilde 6lceklenmis degiskende korunur.
Kategori noktalari, baslangi¢c noktasi araciliiyla diiz bir ¢gizgi (vektor) (izerinde olacaktir. elde edilen
donlsliim, spline ordinal doniisiimiinden daha iyi uyum saglar ancak daha az piirlizsizdir.

- Tanimlanmis. En iyi 6lceklenmis degiskende korunan, gézlemlenen degiskendeki tek bilgi,
kategorilerdeki nesnelerin gruplandirilamasidir. Gézlemlenen degisken kategorilerinin sirasi
korunmuyor. Kategori noktalari, baslangic noktasi araciligiyla diiz bir gizgi (vektor) Gizerinde olacaktir.
Elde edilen donlislim, nominal dénlisiimden daha iyi uyum saglar, ancak daha az piriizstizdir.

« Sayisal. Kategoriler, sirali ve esit aralikli (aralik diizeyi) olarak islem goriir. Gozlemlenen degiskenin
kategori sayilari arasindaki esit mesafeler ve kategorilerin sirasi, en iyi sekilde 6l¢ceklenmis degiskende
korunur. Kategori noktalari, baglangic noktasi araciligiyla diiz bir gizgi (vektor) lizerinde olacaktir.

Tam degiskenler sayisal diizeylerde oldugunda, analiz standart birincil bilesen analizi icin benzerlik
gostermektedir.

Kategorik Regresyon Uyumlastirilmasi

Uyusmazlik iletisim kutusu, degiskenlerinizi kurtarma yontemini segmenize olanak tanir. Kesirli deger
degiskenleri, aksi belirtilmedigi siirece, yaklasik olarak normal bir dagilim igeren yedi kategori (ya da
bu sayi yediden kiiglikse, degiskenin ayri degerlerinin sayisi yediye) gruplanir. Dizgi degiskenleri, artan
alfasayisal diizene gore kategori gostergeleri atayarak her zaman pozitif tamsayilara dontsturilir. Dizgi
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degiskenleri igin uyusmazlik bu tamsayilara uygulanir. Diger degiskenler varsayilan olarak yalniz birakilir.
Daha sonra, ¢coztimlenmis degiskenler ¢cozimlemede kullanilir.

Yontem. Gruplama, siralama ve carpma arasinda secim yapin.

- Gruplama. Belirli sayida kategori ya da aralik ile yeniden kodla kodlayin.
- Siralama. Degisken, vakalar siralanarak tutarsizlastirilir.

- Carpma. Degiskenin gecerli degerleri standartlastirilir, 10 ile carpilir ve bir sabite sahip olur; boylece, en
disuk tutarsizlastirilmis deger 1 'dir.

Gruplama. Gruplamaya gore degiskenleri farklilastirirken asagidaki segenekler kullanilabilir:

- Kategori sayisi. Bir kategori sayisi ve degiskenin degerlerinin, bu kategoriler arasinda yaklasik olarak
normal ya da tek tip bir dagilima uymasi gerekip gerekmedigini belirtin.

« Esit araliklarla. Degiskenler, esit boyutlarda bu araliklarla tanimlanan kategorilere geri gelir. Araliklarin
uzunlugunu belirtmeniz gerekir.

Kategorik Regresyon Eksik Degerleri

Eksik Degerler iletisim kutusu, ¢dzimleme degiskenlerinde ve ek degiskenlerde eksik degerlerin
islenmesine iliskin stratejiyi segmenize olanak saglar.

Strateji. Eksik degerleri olan nesneleri digslamak (liste diizeyinde silme) ya da eksik degerleri (etkin tedavi)
secmek icin segin.

- Bu degiskende eksik degerleri olan nesneleri disla. Secilen degiskende eksik degerleri olan nesneler
c6ziimlemede diglanir. Bu strateji ek degiskenler icin kullanilamaz.

- Eksik degerleri imledir. Secilen degiskende eksik degerleri olan nesneler, bu degerlere izin verilmesine
neden olur. Implantasyon yéntemini segebilirsin. Eksik degerleri en sik kullanilan kategoriyle
degistirmek icin Mod (Kip) secenegini belirleyin. Birden ¢ok kip varsa, en kii¢liik kategori gbstergesine
sahip olan bir gosterge kullanilir. Eksik degerleri, fazladan bir kategorinin ayni niceligiyle degistirmek
icin Ekstra kategori secenegini belirleyin. Bu, bu degiskendeki eksik degeri olan nesnelerin ayni (ek)
kategoriye ait oldugu kabul edilir.

Kategorik Regresyon Secenekleri

Secenekler iletisim kutusu, ilk yapilandirma stilini segmenize, yineleme ve yakinsama 6lgitlerini
belirtmenize, ek nesneler segmenize ve grafiklerin etiketlemesini ayarlamaniza olanak tanir.

Tamamlayici Nesneler. Bu, tamamlayici olarak islemek istediginiz nesneleri belirtmenize olanak tanir. Bir
ek nesnenin sayisini yazin (ya da bir vaka araligi belirtin) ve Ekle' yi tiklatin. Ek nesneleri agirlayamazsiniz
(belirtilen agirliklar yok sayilir).

flk Yapilandirma. Hicbir degisken nominal olarak islem gérmezse, Sayisal yapilandirmasini segin. En az
bir degisken nominal olarak degerlendirilirse, Random (Rasgele) yapilandirmasini secin.

Diger bir secenek olarak, en az bir degiskenin sirali ya da spline sirali bir 6lgekleme diizeyi varsa, her
zamanki model sigma algoritmasi bir diisiik optimum ¢6ziimle sonuglanabilir. Test edilecek tiim olasi
isaret kaliplari ile Birden ¢ok sistematik baslangi¢ 6gesinin secilmesi her zaman en uygun ¢ézimi
bulur, ancak gerekli islem siiresi, veri kiimesi artisindaki sira sayisi ve spline sira degiskenlerinin sayisi
kadar hizla artar. Esik degerini kaybederek, esik deger esik degerini azaltarak, test ériintiilerinin sayisini
azaltabilir, daha fazla isaret 6riintileri dislanacak. Bu segenekle, optimum ¢6ziim elde edilmesi garanti
edilmiyor, ancak bir alt optimum ¢6zim elde etme sansi azaltiliyor. Ayrica, en iyi ¢6ziim bulunamazsa, en
uygun ¢ézimiin en iyi cozimden cok farkli olmasi olasiligl azalmaktadir. Birden ¢ok sistematik baslatma
istendiginde, her bir baslatma icin regresyon katsayilarinin isaretleri, gecerli oturumdaki bir dis IBM SPSS
Statistics veri dosyasina ya da veri kiimesine yazilir. Ek bilgi icin “Kategorik Regresyon Kaydetme” sayfa
13 konusuna bakin.

Birden cok sistemli calismaya sahip dnceki bir calistirmanin sonuglari, Regresyon katsayilari icin sabit
isaretleri kullanmanizaolanak tanir. Isaretler (1 ve - 1 ile gosterilir), belirtilen veri kiimesinin ya da
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dosyanin bir satirinda olmalidir. Tamsayi degerli olan baslangic numarasi, bu dosyadaki, kullanilacak
isaretleri iceren satirin vaka numarasidir.

Kriterler. Regresyonun hesaplamalarinda gidebilecegi yineleme sayisi st sinirini belirtebilirsiniz. Bir
yakinsama o6l¢uitl degeri de secebilirsiniz. Son iki yineleme arasinda toplam sigadaki fark, yakinsama
degerinden kiglk ya da yineleme sayisi Ust sinirina ulasildiysa, regresyon yinelenir.

Etiket Grafikleri Temelinde. Degiskenlerde degiskenlerin ve deger etiketlerinin ya da degisken adlarinin
ve degerlerin kullanilip kullanilmayacagini belirlemenizi saglar. Etiketler i¢in bir uzunluk st siniri da
belirleyebilirsiniz.

Kategorik Regresyon Diizenlemesi

Yontem. Diizenleme yéntemleri, tahminlerin 0 'a dogru kiicllerek regresyon katsayisi tahminlerindeki
degiskenligi azaltarak modelin tahmine dayali hatasini iyilestirebilir. Lasso ve Elastic Net, bazi katsayi
tahminlerini tam olarak 0 'a, dolayisiyla da bir degisken secimi olusturacak sekilde kiigiltecektir. Bir
diizenleme yontemi istendiginde, her bir ceza katsayisi degeri icin diizenlenmis model ve katsayilar,
gecerli oturumdaki bir dis IBM SPSS Statistics veri dosyasina ya da veri kiimesine yazilir. Ek bilgi igin
“Kategorik Regresyon Kaydetme” sayfa 13 konusuna bakin.

« Tepsi regresyonu. Ridge regresyon, bir ceza katsayisicarpma siirelerinin toplamini esit katlara esit bir
ceza sliresi tanitarak katsayilarini kiictltir. Bu katsayi 0 'dan (penaltidan) 1 'e kadar olabilir; bir aralik ve
artim belirtirseniz, yordam, penaltilarin "en iyi" degerini arar.

« Lasso. Lasso 'nun ceza siiresi mutlak katsayilarin toplamini esas alir ve bir ceza katsayisinin belirtimi,
Ridge regresyonuna benzer; ancak Lasso daha hesapli bir sekilde yogun.

« Esnek ag. Elastik Net, Lasso ve Ridge regresyon cezalarini bir araya getiriyor ve "en iyi" Lasso ve Ridge
regresyon cezasl katsayilarini bulmak icin belirtilen degerlerin sebekesi lizerinde arama yapacak. Verilen
bir cift Lasso ve Ridge regresyon penaltisiigin Elastic Net, Lasso 'dan ¢ok daha hesapli bir sekilde pahali
degildir.

Diizenleme planlarini goriintiileyin. Bunlar, regresyon katsayilarinin diizenbazlik cezalarina karsi

cizilmeleridir. "En iyi" ceza katsayisi icin bir deger aralifiyla arama yaparken, regresyon katsayilarinin
bu aralik tizerinde nasil degisecegini bir goriinim saglar.

Esnek Ag Grafikleri. Elastic Net yontemi icin, ayri ayri diizenlendirme grafikleri Ridge regresyon
penaltisinin degerleri ile Uretilir. Olasi tiim grafikler , belirtilen minimum ve maksimum Ridge regresyon
ceza degerleri tarafindan belirlenen araliktaki her degeri kullanir. Bazi Ridge cezalari icin , deger alt siniri
ve Ust siniri tarafindan belirlenen araliktaki degerlerin bir alt kiimesini belirtmenize olanak tanir. Bir ceza
degeri sayisini yazin (ya da bir deger araligi belirleyin) ve Ekle' yi tiklatin.

Kategorik Regresyon Ciktisi

Gikis iletisim kutusu, ¢iktida goriintiilenecek istatistikleri segmenizi saglar.
Tablolari. Bu 6ge icin tablolar Uretir:

« Coklu R. Includes E 2, adjusted E 2, and adjusted E 2 taking the optimal scaling into account.

« ANOVA. Bu secenek, regresyon ve kareler, ortalama kareler ve Ftoplamlari icerir. Iki ANOVA tablosu
goruntulenir: bir adet regresyon dereceleri, tahmin edilen degiskenlerin sayisina esittir ve regresyon
dereceleri ile optimal 6lceklemeyi hesaba katan bir adet serbestlik derecesi.

- Katsayilar. Bu secenek (i¢ tablo verir: betas iceren bir katsayilar tablosu, betalarin standart hatasi, t
degerleri ve 6nemi; bir katsayilar-En iyi 6lceklendirme derecelerini dikkate alarak betalarin standart
hatasina sahip bir katsayilar-En Iyi Olgekleme tablosu; ve sifir sirali, parca ve kismi korelasyon iceren
bir tablo, Pratt donistirilen tahmin edilenler icin goreli 6nem Olclisli ve déniistiirmeden énce ve sonra
tolerans.

« Yineleme gec¢misi. Her yineleme icin, algoritmaya iliskin baslangic degerleri de icinde olmak Uizere,
birden ¢ok R ve regresyon hatasi gésterilir. Birden gok R artisindaki artis, birinci yinelemeden baglayarak
listelenir.
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- Ozgiin degiskenlerin korelasyonlar. Doniistiiriilemez degiskenler arasindaki ilintileri gésteren bir
matris gorintulenir.

- Doniistiiriilen degiskenlerin ilintileri. Don(stlrilen degiskenler arasindaki ilintileri gosteren bir matris
gorlntilenir.

- Diizenlenmis modeller ve katsayilar. Her bir diizenli model icin ceza degerlerini, R-kare 'i ve regresyon
katsayilarini goriinttler. Bir yeniden tarama yontemi belirtilirse ya da ek nesneler (test senaryolar)
belirtilirse, 6ngori hatasi ya da sinama MSE 'si de goriintlenir.

Yeniden dlcekleme. Yeniden sekilleme yontemleri, modelin 6ngori hatasina iliskin tahmini bir tahmin
saglar.

- Capraz Gecgerlilik Denetimi. Capraz dogrulama, 6rnegi bir alt 6rneklere ya da katlara béliinerek ayirir.
Daha sonra, sirayla her bir alt ornekten gelen veriler hari¢ olmak lizere, kategorik regresyon modelleri
olusturulur. Itk model, ilk rnekte oldugu gibi tiim vakalari temel alir. Ikinci model, ikinci 6rnek katlari
hari¢ tim vakalari temel alir ve bu sekilde devam eder. Her model i¢in 6ngdri hatasi, modeli iretmede
dislanan alt 6rnege uygulanarak tahmin edilir.

« .632 Onyiikleme. Onyiiklemeyi kullanarak, gézlemler, yeni bir 6nyiikleme érnegi elde etmek icin bu
islemi birkacg kez yineleyerek yerine koyma degeri ile verilerden rasgele cizilir. Bir model, her 6nyiikleme
ornegi icin uygun bir modeldir. Her model igin 6ngorl hatasinin, 6nylikleme 6rneginde olmayan vakalar
icin uygun bir sekilde ayarlanmis modeli uygulanarak tahmin edilmesi gerekir.

Kategori Quantifications. Secilen degiskenlerin donistiiriilen degerlerini gosteren cizelgeler
goruntilenir.

Aciklayici Istatistikleri. Frekanslari, eksik degerleri ve secilen degiskenlerin kiplerini gosteren cizelgeler
goruntilenir.

Kategorik Regresyon Kaydetme

Kaydet iletisim kutusu, tahmin edilen degerleri, artilari ve donustirilen degerleri etkin veri kiimesine
kaydetmenizi ve/veya uyumlastirilmis verileri, donustirilen degerleri, diizenlenmis modelleri ve
katsayilar ve regresyon katsayilarinin gegerli oturumdaki bir dig IBM SPSS Statistics veri dosyasina ya
da veri kiimesine kaydedilmesine olanak saglar.

- Veri kiimeleri, gecerli oturum sirasinda kullanilabilir, ancak bunlari veri dosyalari olarak belirtik olarak
kaydetmediginiz strece, sonraki oturumlarda kullanilamaz. Veri kiimesi adlarinin degisken adlandirma
kurallarina uymasi gerekir.

« Dosya adlari ya da veri kiimesi adlari, saklanan her veri tipi igin farkli olmalidir.

Dizenlemeden iletisim kutusunda her bir diizenleme yontemi secildiginde, diizenlenmis modeller ve
katsayilar kaydedilir. Varsayilan olarak, yordam benzersiz bir ada sahip yeni bir veri kiimesi yaratir, ancak
elbette kendi sectiginiz ya da bir dis dosyaya yazabileceginiz bir ad belirtebilirsiniz.

Signs of regression coefficients are saved whenever multiple systematic starts are used as the initial
configuration on the Secenekler dialog. Varsayilan olarak, yordam benzersiz bir ada sahip yeni bir veri
kiimesi yaratir, ancak elbette kendi sectiginiz ya da bir dis dosyaya yazabileceginiz bir ad belirtebilirsiniz.

Kategorik Regresyon Doniisiim Grafikleri

Grafikler iletisim kutusu, donistiirme ve yeniden boyutlandirma grafikleri (iretecek degiskenleri
belirtmenize olanak tanir.

Doniistiirme Grafikleri. Bu degiskenlerin her biri igin, kategori quantifications, 6zgiin kategori degerlerine
gore cizilir. Bos kategoriler yatay eksende gorlinir, ancak hesaplamayi etkilemez. Bu kategoriler, niceleri
birbirine baglayan satirda kesilerek tanimlanir.

Arta Kalan Grafikleri. Bu degiskenlerin her biri igin, yeniden boyutlandirilanlar (sorudaki 6ngorilebilirlik
degiskeni disindaki tiim 6ngorilebilirlik degiskenlerinden tahmin edilen bagimli degisken icin hesaplanan)
kategori gostergelerine karsi gizilir ve en iyi kategori miktarlari, kategori gostergeleriyle karsilastirilarak
beta ile gcarpilir.
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CATREG Komut Ek Ozellikleri

Secimlerinizi bir sdzdizimi penceresine yapistirdiginizda ve sonugtaki CATREG komut s6zdizimini
diizenlediginizde kategorik regresyonunuzu 6zellestirebilirsiniz. Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri
de saglar:

 Dondstirilen degiskenlerin kok adlarini etkin veri kiimesine ( SAVE altkomutuyla) saklarken belirleyin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Analizi (CATPCA)

Bu yordam eszamanli olarak, verilerin boyutlulugu azaltirken kategorik degiskenleri él¢iiyor. Kategorik
birincil kullanici bilesenleri analizi, kediegorik birincil kullanici bilesenleri analizi igcin CATPCA kisaltmasi
tarafindan da bilinir.

Asil bilesen ¢éziimlemesinin amaci, 6zguin degiskenlerin 6zgiin degiskenlerin, 6zgiin degiskenlerde
bulunan bilgilerin cogunu temsil eden daha kiigiik bir kimelenmemis bilesen kiimesine
indirgeyebilmesinin hedefidir. Cok sayida degisken, nesneler (konular ve birimler) arasindaki iligkilerin
etkili bir sekilde yorumlanmasini yasaklarken, bu teknik en yararli ydntemdir. Boyutsalligl azaltarak, cok
saylda degisken yerine birkag bileseni yorumluyorsunuz.

Standart birincil bilesen ¢éziimlemesi, sayisal degiskenler arasindaki dogrusal iligkileri varsayar. Diger
yandan, optimal 6lcekleme yaklasimi degiskenlerin farkli diizeylerde 6lgeklenebilmesini saglar. Kategorik
degiskenler, belirtilen boyutlulukta en iyi sekilde olgilir. Sonug olarak, degiskenler arasindaki dogrusal
olmayan iliskiler modellenebilir.

Ornek. Kategorik temel bilesen analizi, is kategorisi, is bolimdi, bolge, seyahat miktari (yiiksek, orta,
dlsiik) ve is memnuniyeti arasindaki iliskiyi grafiksel olarak goriintlilemek icin kullanilabilir. Blylik bir fark
miktari icin iki boyut hesabini bulabilirsiniz. Birinci boyut is kategorisini bolgeden ayirabilir; ikinci boyut ise
is bolimiinu seyahatin miktarindan ayirabilir. Ayrica, yiksek is memnuniyetinin orta miktarda seyahat ile
ilgili oldugunu da bulabilirsiniz.

istatistikler ve cizimler. Frekanslar, eksik degerler, optimal élcekleme diizeyi, mod, santroid koordinatlar
tarafindan hesaplandi, vektor koordinatlari, her degisken icin toplam ve boyut basina bilesen yiiklemeleri,
kategori quantifications ve koordinatlar, yineleme gegmisi, donustiiriilen degiskenlerin korelasyonlari ve
korelasyon matrisinin eigendegerleri, korelasyon matrisinin 6zgiin degiskenleri ve eigendegerleri, nesne
puanlari, kategori gizimleri, ortak kategori gizimleri, déntisiim planlari, kalintilar, hedeflenen centroid
komplolar, nesne planlamalari, Komplolar, ticlemeler, ve bilesen loadings komplolari.

Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Céziimleme Verileri Icin Onemli Noktalar

Veri. Dizgi degiskeni degerleri her zaman artan alfasayisal diizende pozitif tamsayilara déntstardlir.
Kullanici tanimli eksik degerler, sistem eksik degerleri ve 1 'den kiiglik degerler eksik olarak kabul edilir;
bunlari, 1 'den kiigik degerlere sahip degiskenlere, eksik olmayan degiskenleri yeniden kodlayabilir ya da
yeniden kodlayabilirsiniz.

Varsayimlar. Verilerin en az ¢ gegerli vaka icermesi gerekir. Cozimleme, pozitif tamsayi verilerine
dayali olur. Uyumlastirma secenegi, kesirli degerli bir degiskeni, degerlerini "normal” bir dagilima yakin
kategorilere gruplayarak otomatik olarak kategorilere ayirir ve dizgi degiskenlerinin degerlerini otomatik
olarak pozitif tamsayilara dondsttirlr. Diger tutarsizlastirma semalarini belirtebilirsiniz.

flgili yordamlar. Sayisal diizeydeki tiim degiskenleri 6lceklendirme standart asil bilesen analizine karsilik
gelir. Alternatif plan 6zellikleri, donlsturilen degiskenler standart dogrusal birincil bilesen analizinde
kullanilarak kullanilabilir. Tim degiskenlerin birden gok nominal 6lgcekleme diizeyi varsa, kategorik birincil
kullanici bilesenleri analizi birden ¢ok yazisma analiziyle aynidir. Degiskenlerin kiimeleri ilgi gosteriyorsa,
kategorik (dogrusal olmayan) kuralli ilinti analizi kullanilmalidir.

Bir Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimlemesi Elde Etmek icin
1. Menilerden sunlari segin:

Analiz > Boyut Yeniden Azaltma > En Uygun Olcekleme ...
2. Bazi degisken (ler) birden cok nominal degilsecenegini belirleyin.
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3. Bir kiimesecenegini belirleyin.

4. Tanimla' yi tiklatin.,

5. En az iki analiz degiskeni segin ve ¢céziimdeki boyutlarin sayisini belirtin.
6. Tamam'i tiklatin.

Istege bagli olarak, bulunan ¢éziime uygun olarak ek degiskenler belirtebilir ya da grafiklere iliskin
degiskenleri etiketlebilirsiniz.

CATPCA ' da Olcekleme ve Agirlik Tanimla

Analiz degiskenleri ve ek degiskenler icin en uygun dlcekleme diizeyini ayarlayabilirsiniz. Varsayilan
olarak, iki i¢ diigiimle ikinci derece monotonik splinler (ordinal) olarak 6lgeklenir. Ayrica, ¢éziimleme
degiskenlerine iliskin agirlig1 ayarlayabilirsiniz.

Degisken agirligl. Her degisken icin bir agirlik tanimlamayi secebilirsiniz. Belirtilen deger pozitif bir
tamsayi olmalidir. Varsayilan deger 1 'dir.

En Uygun Olcekleme Diizeyi. Ayrica, her bir degiskeni sayisal olarak belirtmek icin kullanilacak
Olcekleme diizeyini de secebilirsiniz.

Spline ordinal. Gozlemlenen degisken kategorilerinin sirasi, en iyi sekilde dlgceklenmis degiskende
korunur. Kategori noktalari, baglangic noktasi araciligiyla diiz bir gizgi (vektor) lizerinde olacaktir.

elde edilen donlisiim, secgilen derecenin diizgiin bir monotonik piecepli polinomdur. Pargalar, kullanici
tarafindan belirlenen sayi ve yordam tarafindan belirlenen i¢ diiglimlerin belirlenmesiyle belirtilir.

Spline nominal. En iyi 6lceklenmis degiskende korunmus olan gézlemlenen degiskendeki tek

bilgi, kategorilerdeki nesnelerin gruplandirilamasidir. Gézlemlenen degisken kategorilerinin sirasi
korunmuyor. Kategori noktalari, baslangic noktasi araciliiyla diiz bir cizgi (vektor) lzerinde olacaktir.
Elde edilen donlisiim, secilme derecenin pliriizsiiz ve muhtemelen monotononik bir polinomdur.
Parcalar, kullanici tarafindan belirlenen sayi ve yordam tarafindan belirlenen i¢ diiglimlerin
belirlenmesiyle belirtilir.

Birden cok nominal. En iyi 6lgeklenmis degiskende korunmus olan gézlemlenen degiskendeki

tek bilgi, kategorilerdeki nesnelerin gruplandirilamasidir. Gozlemlenen degisken kategorilerinin sirasi
korunmuyor. Kategori noktalari, belirli kategorilerdeki nesnelerin centroid 'ine girecektir. Birden ¢ok , her
boyut icin farkli nicelik kiimelerinin alinacagini gésterir.

Sira sayisi. Gozlemlenen degisken kategorilerinin sirasi, en iyi sekilde 6lgeklenmis degiskende korunur.
Kategori noktalari, baslangi¢ noktasi araciligiyla diiz bir gizgi (vektor) izerinde olacaktir. elde edilen
donlsim, spline ordinal dondsimiinden daha iyi uyum saglar ancak daha az piirtizsizdir.

Tanimlanmus. En iyi 6lgeklenmis degiskende korunan, gézlemlenen degiskendeki tek bilgi,
kategorilerdeki nesnelerin gruplandirilamasidir. Gézlemlenen degisken kategorilerinin sirasi
korunmuyor. Kategori noktalari, baslangic noktasi araciliiyla diiz bir cizgi (vektor) lzerinde olacaktir.
Elde edilen donlisiim, nominal dénlisiimden daha iyi uyum saglar, ancak daha az plriizstizdr.

Sayisal. Kategoriler, sirali ve esit aralikli (aralik diizeyi) olarak islem goriir. Gozlemlenen degiskenin
kategori sayilari arasindaki esit mesafeler ve kategorilerin sirasi, en iyi sekilde 6lgeklenmis degiskende
korunur. Kategori noktalari, baglangic noktasi araciligiyla diiz bir gizgi (vektor) tizerinde olacaktir.

Tam degiskenler sayisal diizeylerde oldugunda, analiz standart birincil bilesen analizi icin benzerlik
gostermektedir.

Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimlemesi Tutarsizlastirma

Uyusmazlik iletisim kutusu, degiskenlerinizi kurtarma yontemini segmenize olanak tanir. Kesirli degerli
degiskenler, baska bir sekilde belirtilmedikce, yaklasik olarak normal dagilim iceren yedi kategoride

(ya da bu sayi yediden kiiciikse, degiskenin ayri degerleri icinde) gruplandirilir. Dizgi degiskenleri, artan
alfasayisal diizene gore kategori gostergeleri atayarak her zaman pozitif tamsayilara donustdrilir. Dizgi
degiskenleri igin uyusmazlik bu tamsayilara uygulanir. Diger degiskenler varsayilan olarak yalniz birakilir.
Daha sonra, ¢céziimlenmis degiskenler ¢goziimlemede kullanilir.

Yontem. Gruplama, siralama ve ¢carpma arasinda secim yapin.
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- Gruplama. Belirli sayida kategori ya da aralik ile yeniden kodla kodlayin.
- Siralama. Degisken, vakalar siralanarak tutarsizlastirilir.

- Carpma. Degiskenin gecerli degerleri standartlastirilir, 10 ile carpilir ve bir sabite sahip olur ve bu
sekilde en diistk tutarsizlastirilmis deger 1 'dir.

Gruplama. Degiskenleri gruplayarak tutarsizlastirirken asagidaki segenekler kullanilabilir:

- Kategori sayisi. Bir kategori sayisi ve degiskenin degerlerinin, bu kategoriler arasinda yaklasik olarak
normal ya da tek tip bir dagilima uymasi gerekip gerekmedigini belirtin.

- Esit araliklarla. Degiskenler, esit boyutlarda bu araliklarla tanimlanan kategorilere geri gelir. Araliklarin
uzunlugunu belirtmeniz gerekir.

Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimleme Eksik Degerleri

Gozimleme degiskenlerinde ve ek degiskenlerde eksik degerlerin islenmesine iliskin stratejiyi segmek igin
Eksik Degerler iletisim kutusunu kullanin.

Strateji. Eksik degerleri (pasif tedavi), eksik degerleri (etkin tedavi) dislamayi ya da eksik degerleri olan
nesneleri dislamayi (liste akilli silme) secin.

- Eksik degerleri disla; ilintilendirme sonrasi ilintilendirme igin. Secilen degiskende eksik degerleri
olan nesneler, bu degisken icin ¢oziimlemeye katkida bulunmaz. Tim degiskenlere pasif tedavi verilirse,
tim degiskenlerde eksik degerleri olan nesneler ek olarak ele alinir. Cikis iletisim kutusunda korelass
belirtilirse, (c6zimleme sonrasi) eksik degerler, 6zgiin degiskenlerin ilintilendirmesi igin degiskenin
en sik bulundugu kategori ya da modla imlenmis olur. En iyi bicimde Olgeklenen degiskenlerin
korelasyonlari icin, imputation yontemini secebilirsiniz.

— Mod. Eksik degerleri, en iyi bicimde 6l¢eklenen degiskenin kipiyle degistirin.

— Ek kategori. Eksik degerleri, fazladan bir kategorinin niceligiyle degistirin. Bu ayar, bu degiskendeki
eksik degeri olan nesnelerin ayni (ek) kategoriye ait oldugu kabul edilir.

— Rasgele kategori. Bir degiskendeki her bir eksik degeri, degiskenin kategorilerinin marjinal sikligina
dayali olarak, farkli bir rasgele kategori numarasinin nicelik degerine sahip bir degiskene sahip bir
degiskene sahip olur.

« Eksik degerleri imledir. Secilen degiskende eksik degerleri olan nesneler, bu degerlere izin verilmesine
neden olur. Implantasyon yontemini secebilirsin.
— Mod. Eksik degerleri en sik kullanilan kategoriyle degistirin. Birden ¢ok kip varsa, en kiiclk kategori
gostergesine sahip olan bir gosterge kullanilir.

— Ek kategori. Eksik degerleri, fazladan bir kategorinin ayni niceligiyle degistirin. Bu ayar, bu
degiskendeki eksik degeri olan nesnelerin ayni (ek) kategoriye ait oldugu kabul edilir.

— Rasgele kategori. Bir degiskendeki her bir eksik degeri, kategorilerin marjinal sikliklarini temel alan
farkli bir rasgele kategori numarasiyla degistirin.

» Bu degiskende eksik degerleri olan nesneleri disla. Secilen degiskende eksik degerleri olan nesneler
c6ziimlemede diglanir. Bu strateji ek degiskenler icin kullanilamaz.

Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimleme Secenekleri

Secenekler iletisim kutusu, ilk yapilandirmayi1 secmek, yineleme ve yakinsama olcutlerini belirlemek, bir
normallestirme yontemi segmek, grafikleri etiketlemek igin yéntemi se¢cmek ve ek nesneler belirlemek
icin denetimler saglar.

Tamamlayici Nesneler. Nesnenin vaka numarasini ya da bir nesne araliginin ilk ve son vaka numaralarini
belirtin; ek olarak yapmak istediginiz nesne sayisini, sonra da Eklesimgesini tiklatin. Bir nesne ek olarak
belirtilirse, o nesne igin vaka agirliklari yoksayilir.

Normallestirme Yontemi. Nesne puanlarinin ve degiskenlerin normallestirilmesi icin bes segenekten
birini belirleyebilirsiniz. Her coziimlemede yalnizca bir normallestirme yéntemi kullanilabilir.
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- Degisken Birincil Kullanici. Bu secenek, degiskenler arasindaki iligkilendirmeyi iyilestirir. Nesne
alanindaki degiskenlerin koordinatlari, bilesen yiiklemeleri (6rnegin, boyutlar ve nesne puanlari gibi ana
bilesenlerle ilintilendirilir). Bu yontem, dncelikli olarak degiskenler arasindaki ilintiyle ilgilendiginizde
yararli olur.

« Nesne Asil Adi. Bu secenek, nesneler arasindaki mesafeleri en iyi duruma getirir. Bu ydntem, birincil
olarak nesneler arasindaki farklara ya da benzerliklere ilgi gosterdiginizde yararli olur.

- Simetrik. Oncelikle nesneler ve degiskenler arasindaki iliskiyle ilgileniyorsaniz, bu normallestirme
segenegini kullanin.

- Bagimsiz. Nesneler arasindaki uzakliklari ve degiskenler arasindaki iligkileri ayri ayri incelemek
istiyorsaniz bu normallestirme segenegini kullanin.

- Ozel. Kapali araliktaki herhangi bir gercek degeri belirtebilirsiniz [ -1, 1]. 1 degeri, Nesne Asil Adi
yéntemine esittir. 0 degeri Simetrik yonteme esittir. -1 degeri, Degisken Asil Adi yéntemine esittir. -1
'den bliylk ve 1 'den kiclik bir deger belirterek, eigen degerini her iki nesne ve degisken lizerine de
dagitabilirsiniz. Bu yontem, terzi yapimi bir bigrafik ya da Ggli gizim yapmak igin kullaniglidir.

Kriterler. Yordamda yordamin gecebilecegi yineleme sayisi tst sinirini belirtebilirsiniz. Bir yakinsama
Olcltl degeri de secebilirsiniz. Son iki yineleme arasinda toplam sigadaki fark, yakinsama degerinden
kiiclik oldugunda ya da yineleme sayisi (st sinirina ulasilirsa algoritma yinelenmeyi durdurur.

Etiket Grafikleri Temelinde. Grafiklerde degiskenlerin ve deger etiketlerinin ya da degisken adlarinin
ve degerlerin kullanilip kullanilmayacagini belirleyebilirsiniz. Etiketler igin bir uzunluk st siniri da
belirleyebilirsiniz.

Boyutlari cizin. Ciktida goriintiilenen boyutlari denetleyebilirsiniz.

 Coziimdeki tiim boyutlan goriintiiler. Cozimdeki tim boyutlar, dagilim grafigi matrisinde goértntilenir.

- Boyut sayisini kisitla. Goriintiilenen boyutlar, gizilmis ciftlerle kisitlanmistir. Boyutlar kisitladiginizda,
cgizilecek en diislik ve en yliksek boyutlari segmeniz gerekir. En diistik boyut, 1 ile 1 arasindaki boyutlarin
sayisi eksi 1 'e kadar olabilir ve daha yiiksek boyutlara gore cizilebiliyor. En yiiksek boyut degeri,
¢6zlimdeki boyutlarin sayisi 2 ile arasinda olabilir ve boyut ciftlerini planlamak igin kullanilacak en
yiiksek boyutu gosterir. Bu belirtim, istenen tiim ¢ok boyutlu gizimler icin gecerlidir.

Dondiirme. Déndiirilmis sonuglar elde etmek igin bir déndiirme yéntemi secebilirsiniz.

Not: Onyiikleme iletisim kutusunda Onyiikleme islemi gerceklestir secenegini belirlerseniz bu
dondirme yontemleri kullanilabilir degildir.

- Varimax. Her bilesende yiiksek yiiklemeler iceren degiskenlerin sayisini en aza indiren ortogonal
dondirme yontemi. Bu, bilesenlerin yorumlanmasini basitlestirir.

« Quartimax. Her degiskeni agiklamak igin gerekli olan bilesen sayisini en aza indiren bir dondiirme
yontemi. Gozlemlenen degiskenlerin yorumlanmasini basitlestirir.

- Equamax. Degiskenleri basitlestiren ve degiskenleri basitlestiren Quartimax ydntemi, Varimax
yénteminin bir birlesimi olan bir déndirme yontemi. Bir bileseni st dlizeyde ylkleyen degiskenlerin
sayisi ve bir degiskeni agiklamak igin gereken bilesen sayisi en aza indirilir.

« Oblimin. Egik (ortogonal olmayan) dondirme yontemi. Delta O 'a esitse, bilesenler en uygun sekilde
olur. Delta daha negatif hale geldikge, bilesenler daha az oblique olur. Pozitif degerler, ek bilesen
ilintilendirmesine izin verir. Delta degeri 0.8 degerinden kiigiik ya da bu degere esit olmalidir.

« Promax. Bilesenlerin ilintili olmasini saglayan bir oblique (ortogonal olmayan) déndiirme. Dogrudan
bir Oblimin dénlsiinden daha hizli bir sekilde hesaplanabilir, bu nedenle biylk veri kiimeleri icin
kullanislidir. izin verilen korelasyon miktari (obliqueness), kappa parametresi tarafindan denetlenir.
Kappa degeri, 1 'den bliylk ya da 1 'den biiylk ve 10.000 'e esit olmalidir.

Yapilandirma. Bir yapilandirmanin koordinatlarini iceren bir dosyadan veri okuyabilirsiniz. Dosyadaki
birinci degisken ilk boyutun koordinatlarini icerir. Ikinci degisken, ikinci boyutun koordinatlarini icerir ve bu
sekilde devam eder.

- Baslangic. Belirtilen dosyadaki yapilandirma, analizin baslangi¢ noktasi olarak kullanilir.
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« Sabit. Belirtilen dosyadaki yapilandirma degiskenlere uyacak sekilde kullanilir. Ayarlanmis degiskenler,
analiz degiskenleri olarak secilmelidir, ancak yapilandirma duizeltildiginden, ek degiskenler olarak kabul
edilir (bu nedenle ek degiskenler olarak segilmesine gerek yoktur).

Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimlemesi Ciktisi
Gikis iletisim kutusu sonuglarin gériintiilenmesini denetler.
Nesne puanlari. Nesne puanlarini goriintiiler ve asagidaki segenekleri igerir:

- Kategorileri Icer. Secilen analiz degiskenlerinin kategori gostergelerini gériintiiler.

- Etiket Nesnesi Puanlari Temelinde. Etiket degiskenleri olarak belirtilen degiskenlerin listesinden,
nesneleri etiketlemek icin bir tane secebilirsiniz.

Bilesen yiiklemeleri. Birden cok nominal 6lgekleme diizeyi verilmemis tiim degiskenlere iliskin bilesen
ylklemeleri gorlntiler. Bilesen yliklemeleri boyuta gore siralayabilirsiniz.

Yineleme gecmisi. Her yineleme igin, farkin hesaplanmasi, kaybolmasi ve farkin hesaplanmasi icin farkin
hesaplanmasi gosterilir.

Ozgiin degiskenlerin korelasyonlari. Ozgiin degiskenlerin ilinti matrisini ve bu matrisin eigen degerlerini
gosterir.

Daniistiiriilen degiskenlerin ilintileri. Dondstirllen (en iyi 6lgeklenen) degiskenlerin ilinti matrisini ve bu
matrisin eigen degerlerini gésterir.

Fark ortaya cikti. Degisken basina ve boyut basina, centroid koordinatlari, vektor koordinatlari ve toplam
(centroid ve vektorel koordinatlar birlesik) tarafindan hesaplanmamis varyans miktarini gériintiiler.

Kategori Kuantum Bilgileri. Secilen degiskenlerin her boyutu igin kategori niceligini ve koordinatlari verir.

Aciklayici Istatistikler. Sikliklari, eksik deger sayisini ve secilen degiskenlerin kipini gériintiiler.

Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Analizi Kaydet

Kaydet iletisim kutusundaki denetimler, kullanici tarafindan olusturulan verileri, nesne puanlarini,
dondstirilen degerleri ve diger sonuclari etkin veri kiimesine, gecerli oturumda yeni bir veri kiimesine
ya da bir dis dosyaya kaydeder.

- Veri kiimeleri, gegerli oturum sirasinda kullanilabilir, ancak bunlari veri dosyalari olarak belirtik olarak
kaydetmediginiz slirece, sonraki oturumlarda kullanilamaz. Veri kiimesi adlarinin degisken adlandirma
kurallarina uymasi gerekir.

 Dosya adlari ya da veri kiimesi adlari, saklanan her veri tipi igin farkli olmalidir.

« Nesne puanlarini ya da dénisturtlen degerleri etkin veri kiimesine kaydediyorsaniz, birden cok nominal
boyut sayisini belirleyebilirsiniz.

- Onyiikleme Giiven Elipsleri grubundaki secenekler, yalnizca 6nyiikleme iletisim kutusunda Onyiikleme
islemi gerceklestir secenegini belirlerseniz kullanilabilir.

Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Analizi Nesne Grafikleri

Nesne ve Degisken Plot iletisim kutusu, istediginiz grafik tiplerini ve grafiklerin lretilecegi degiskenleri
belirtmenize olanak saglar.

Nesne noktalari. Nesne noktalarinin bir gizimi gériintiilenir.

Nesneler ve degiskenler (biplot). Nesne noktalari, degisken koordinatlari seciminizle cizilir -- bilesen
ylklemeleri ya da degisken centroidler.

Nesneler, yiiklemeler ve centroidler (triplot). Nesne noktalari, cok sayida nominal 6l¢cekleme
dizeyindeki degiskenlerin ve diger degiskenlerin bilesen yiiklerinin centroidleriyle gizilir.

Biplot ve Triplot Degiskenleri. Iki cizik ve ii¢ cizik icin tiim degiskenleri kullanmayi secebilir ya da bir alt
kiime segebilirsiniz.
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Etiket Nesneleri. Secilen degiskenlerin kategorileriyle etiketlenmis nesneleri kullanmayi segebilirsiniz
(Secenekler iletisim kutusunda kategori gostergesi degerlerini ya da deger etiketlerini segebilir) ya da
bunlarin vaka numaralarini segebilirsiniz. Degisken secildiyse, degisken basina bir gizim Uretilir.

Kategorik Birincil Bilesen Analizi Kategorisi Grafikleri

Kategori Grafikleri iletisim kutusu, istediginiz grafik tiplerini ve grafiklerin Uretilecegi degiskenleri
belirtmenize olanak tanir.

Kategori Grafikleri. Secilen her degisken icin, centroid ve vektdr koordinatlarinin bir gizimi gizilir.
Birden cok nominal 6lgcekleme diizeyi olan degiskenler icin kategoriler, belirli kategorilerdeki nesnelerin
centroid'laridir. Diger tum Olgekleme diizeyleri igin, kategoriler kéken araciligiyla bir vektorde yer aliyor.

Ortak Kategori Grafikleri. Bu, secilen her degiskenin centroid ve vektor koordinatlarinin tek bir grafigidir.

Doniistiirme Grafikleri. Kategori gostergelerine gore en iyi kategori niceliginin bir gizimini gértntdiler.
Gok sayida nominal 6lcekleme diizeyi olan degiskenlere iliskin boyut sayisini belirtebilirsiniz; her boyut
icin bir cizim olusturulur. Ayrica, secilen her degisken igin yeniden boyutlandirma gizimi gérintiimeyi de
secebilirsiniz.

Proje Centroids Of. Bir degisken secebilir ve bu degiskenlerin santroidlerini segilen degiskenlere
projebilirsiniz. Birden ¢cok nominal 6lgekleme diizeyi olan degiskenler, lizerinde proje yapmak lzere
secilemez. Bu cizim istendiginde, hedeflenen centroidlerin koordinatlarina sahip bir tablo da gériintilenir.

Kategorik Birincil Kullanici Bilegsenleri Analizi Yiikleme Cizimi

Gizim Grafigi iletisim kutusu, gizimde yer alan degiskenleri, loalots planindaki centroidlerin
gorintilenmesini ve varyans grafilerini goriintileyerek olusturdugunu denetler.

Fark hesaplandi. Her boyut icin, farkin bir ¢izimini olusturmanin bir gizimini gértintiler.
Bilesen yiiklemeleri goriintiileyin. Bu segenek belirlenirse, bilesen yiiklerinin bir gizimi goriintilenir.

Degiskenler Yiikleniyor. Bilesen yiiklemeleri gizimi icin tim degiskenleri kullanmayi ya da bir altkiime
kullanmayi secebilirsiniz.

Centroidleri icer. Birden ¢ok nominal 6lcekleme diizeylerine sahip degiskenlerin bilesen ylklemeleri
yoktur, ancak gizimde bu degiskenlerin centroidlerini icermeyi segebilirsiniz. Tim birden ¢ok nominal
degiskeni kullanmayi segebilir ya da bir altkiime segebilirsiniz.

Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Analiz Onyiiklemesi
Onyiikleme iletisim kutusu, dnylikleme ¢éziimlemesine iliskin parametreleri belirtir.
Bootstrapping islemini gerceklestirin. Onyiikleme yeniden sekillendirmeyi gerceklestirir.

- Veri yuklemeleri, kategoriler ya da bilesen puanlari grafigi istenirse, fazladan grafikler goriintilenir. Bu
grafikler, veri 6rnegine ve dnyikleme tahminlerine iliskin noktalari goriintiler. Donlisim planlar giiven
bolgelerini igerir. Eigenvalular igin bir gizim de goruntdlenir.

« ki boyutlu bir ¢cdziim belirtilirse, eigen degerleri icin giiven elips grafigi, bilesen yiiklemeleri, kategori
noktalari ve nesne noktalari gériintilenir.

« Secenekler iletisim kutusunda bir dondirme yéntemi belirlerseniz, dnylikleme yeniden tarama islemi
kullanilamaz.

Dengeli ya da Dengesiz 6nylikleme secenegini belirleyebilirsiniz.

Ornek sayisi. Onyiikleme tahminlerini hesaplamak icin kullanilan 6nyiikleme érneklerinin sayisi. Degerin
pozitif bir tamsayi olmasi gerekir.

Giiven diizeyi. Yuzde olarak ifade edilen, 6nylkleme tahminlerine iliskin gliven diizeyi. Degerin 100 'den
klclk bir pozitif sayl olmasi gerekir.

Eslesen Yontem. Iki secenek Procrustes ve Reflection(Yansima) secenekleridir.
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Giiven Elipsleri. Grafiklerde gliven elipslerine iligkin esik alanini denetler. (> isleg) degerinden biiylk
alanlar icin, belirtilen deger, esik degeri arttikga (elips sayisi) azalir.
« Bu gruptaki ayarlar, yalnizca ana iletisim kutusunda belirtilen boyut sayisi 2 oldugunda kullanilabilir.

« Yikleme Plots iletisim kutusunda Bilesen yiiklemeleri goriintiile seciliyse, yiikleme grafikleri igin
gliven elipsleri kullanilabilir.

« Nesne grafikleriicin giiven elipsleri yalnizca Nesne ve Degisken Plot iletisim kutusunda Nesne noktalari
segildiyse kullanilabilir.

« Kategori grafikleri icin gliven elipsleri, Kategori Plot iletisim kutusundaki Kategori Plots listesinde bir ya
da daha fazla degisken belirtilirse kullanilabilir.

Elips dis ¢izgi noktalarinin sayisi. Her bir gliven elipini ¢izmek igin kullanilan ¢izim noktalarinin sayisi.
Daha biiylk degerler daha puriizsuz elipsler Uretir. Deger, 100 'den kiigik ya da 100 'e esit bir arti tamsay!
olmalidir.

CATPCA Command Ek Ozellikleri

Secimlerinizi bir sdzdizimi penceresine yapistirdiginizda ve sonugtaki CATPCA komut s6zdizimini
diizenlediginizde kategorik birincil bilesen ¢oziimlemenizi 6zellestirebilirsiniz. Komut s6zdizimi dili,
asagidaki ozellikleri de saglar:

« Dondlstirilen degiskenler, nesne puanlari ve bunlari etkin veri kiimesine kaydedilirken ( SAVE
altkomutuyla) ilgili rootnames degerlerini belirtin.

« Her bir cizimle ayri olarak etiketler icin ayri bir uzunluk Gst siniri belirleyin (PLOT altkomutuyla birlikte).
« Yeniden ikili cizimler icin ayri bir degisken listesi belirtin (PLOT altkomutuyla).

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Dogrusal Olmayan Kuralli Korelasyon Coziimlemesi (OVERALS)

Dogrusal olmayan kuralli korelasyon analizi, en uygun 6lgekleme ile kategorik kuralli korelasyon analizine
karsilik gelir. Bu yordamin amaci, kategorik degiskenlerin benzer kiimelerinin birbirine nasil benzer

bir sekilde birbirine benzedigini belirlemesidir. Dogrusal olmayan kuralli ilinti analizi, ALS kisaltmasi
tarafindan da bilinir.

Standart kuralli ilinti analizi, coklu regresyonun bir uzantisidir; burada ikinci kime tek bir yanit degiskeni
icermez, bunun yerine birden ¢ok yanit degiskeni igerir. Amag, diisiik boyutlu bir alanda iki sayisal
degisken kiimesi arasindaki iliskilerdeki varyans kadar miimkiin oldugunca agiklama yapmak. Baslangicta,
her bir kiimedeki degiskenler dogrusal birlesimlerin en ist diizeyde ilintisine sahip olacak sekilde linerken
birlestirilmektedir. Bu birlesimler gbz 6niine alindiginda, sonraki dogrusal birlesimler, dnceki birlesimler
ile ilintili olmayan ve olasi en biyiik korelasyon olan saptanmaya baslanir.

Optimum dlcekleme yaklasimi, standart analizi (ic dnemli sekilde genisletir. Ilk olarak, OVERALS, iki
degisken kiimesinden daha fazlasini saglar. ikinci olarak, degiskenler nominal, sira ya da sayisal olarak
olceklendirilebilir. Sonug olarak, degiskenler arasindaki dogrusal olmayan iliskiler analiz edilebilir. Son
olarak, degisken kiimeleri arasindaki ilintileri en st diizeye ¢ikarmak yerine, kiimeler, nesne puanlariyla
tanimlanan bilinmeyen bir uzlasma kiimesiyle karsilastirilir.

Ornek. Optimum dlcekleme ile kategorik kuralli korelasyon analizi, is kategorisi ve egitim yillari iceren

bir degisken kiimesi ile konut ve cinsiyet alani iceren baska bir degisken kiimesi arasindaki iliskiyi
grafiksel olarak goriintiilemek igin kullanilabilir. Egitim ve ikamet yillarini, kalan degiskenlerden daha iyi
bir sekilde ayirt edebilirdiniz. Ayrica, egitim yillarinin ilk boyutta en iyi sekilde ayrimciliga neden oldugunu
da bulabilirsiniz.

Istatistikler ve cizimler. Frekanslar, centroidler, yineleme gecmisi, nesne puanlari, kategori
guantifications, agirliklar, bilesen yiiklemeleri, tek ve goklu uyum, nesne puanlari grafigi, kategori
koordinatlari, bilesen ylklemeleri, kategori centroidler ¢izimleri, dénlsim grafikleri.

Dogrusal Olmayan Kuralli Korelasyon Analizi Verilerine Dikkat Edilmesi Gereken Noktalar
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Veri. Kod kategorik degiskenlerine (nominal ya da sirali 6lgekleme diizeyi) iliskin tamsayilari kullanin.
Cikisi en aza indirgemek igin, her degiskeni kodlamak igin 1 ile baslayan ardisik tamsayilar kullanin.
Sayisal duizeyde Olceklenen degiskenlerin ardisik tamsayilara geri verilmemesi gerekir. Ciktiyr en aza
indirmek icin, sayisal diizeyde Olgeklenen her degisken icin, gozlenen en kigilik degeri her degerden
cikarir ve 1 degerini ekleyin. Kesirli degerler, ondalik ayirildiktan sonra kesilir.

Varsayimlar. Degiskenler iki ya da daha fazla kiimeye siniflandirilabilir. Coziimlemedeki degiskenler,
birden cok nominal, tek nominal, sira ya da sayisal olarak 6lceklenir. Yordamda kullanilan boyut sayisi
Ust siniri, degiskenlerin en iyi 6lcekleme dlizeyine baglidir. Tim degiskenler dizi, tek nominal ya da
saylisal olarak belirtilirse, boyut sayisi ist siniri su iki degerden kigliktir: gozlemlerin sayisi eksi 1 ya da
toplam degisken sayisi. Ancak, yalnizca iki degisken kiimesi tanimlandiysa, boyut sayisi (st siniri, daha
kiiclk kiimedeki degiskenlerin sayisidir. Bazi degiskenler birden cok nominal ise, boyut sayisi Ust siniri
birden cok nominal kategorilerin toplam sayisi arti birden cok nominal degisken sayisi eksi birden ¢ok
nominal degiskenlerin sayisi eksi sayidir. Ornegin, cdziimlemede bes degisken varsa, bunlardan biri dért
kategoriyle birden cok nominal, boyut sayisi tist siniri (4 + 4-1) ya da 7 'dir. Ust sinir degerinden biiyiik bir
say| belirtirseniz, st sinir degeri kullanilir.

flgili yordamlar. Her bir kiime bir degisken iceriyorsa, dogrusal olmayan kuralli korelasyon analizi, en
uygun olgekleme ile asil bilesenler analizine esdegerdir. Bu degiskenlerin her biri birden gok nominal ise,
analiz birden cok yazisma analizine karsilik gelir. Iki degisken kiimesi dahil olursa ve kiimelerden biri
yalnizca bir degisken igeriyorsa, analizler en iyi 6lgekleme ile kategorik regresyonla aynidir.

Dogrusal Olmayan Bir Kanonik ilinti Analizi Elde Etmek Icin
1. Menlilerden sunlari segin:

Analiz > Boyut Yeniden Azaltma > En Uygun Olcekleme ...

2. Tiim degiskenler birden ¢ok nominal ya da Bazi degisken (ler) birden cok nominal degilsecenegini
belirleyin.

3. Birden cok kiimesecenegini belirleyin.
4. Tanimla' yi tiklatin.

5. En az iki degisken kiimesi tanimlayin. Ilk kiimeye dahil etmek istediginiz degisken (ler) i secin. Bir
sonraki kiimeye gecmek icin Ileri' yi tiklatin ve ikinci kiimeye dahil etmek istediginiz degiskenleri secin.
Ek kiimeler ekleyebilirsiniz. Onceden tanimlanmis degisken kiimesine dénmek icin Onceki digmesini
tiklatin.

6. Secilen her degisken icin deger araligl ve 6lglim Olcegi (en uygun olcekleme diizeyi) tanimlayin.
7. Tamam'i tiklatin.
8. Istege bagl::

- Nesne puanlari gizmeleri icin nokta etiketleri saglamak lizere bir ya da daha fazla degisken
secin. Her degisken ayri bir cizim Gretir. Noktalar, o degiskenin degerleri ile etiketlenir. Bu cizim
etiketi degiskenlerinin her biri icin bir aralik tanimlamaniz gerekir. Iletisim kutusunu kullanirken,
tek bir degisken hem coziimlemede hem de etiketleme degiskeni olarak kullanilamaz. Nesne
puanlarini ¢éztimlemede kullanilan bir degiskenle etiketlemek istiyorsaniz, bu degiskenin bir kopyasini
olusturmak icin Compute olanagini (Transform mentniin kullanilabilir) Compute olanagini kullanin.
Cizimi etiketlemek igin yeni degiskeni kullanin. Diger bir secenek olarak, komut sézdizimi kullanilabilir.

e COoziimde olmasini istediginiz boyutlarin sayisini belirtin. Genel olarak, varyasyonlarin cogunu agiklamak
icin gerektigi kadar az boyut segin. Coziimlemede ikiden fazla boyut varsa, ilk ti¢ boyutun li¢ boyutlu
cizimi Uretilir. Diger boyutlar, grafik diizenlenerek goriintilenebilir.

Aralik ve Olcek Tanimla

Her degisken icin bir aralik tanimlamaniz gerekir. Belirtilen st sinir degeri bir tamsayi olmalidir. Kesirli
veri degerleri ¢cozimlemede kisaltilir. Belirtilen araligin disinda olan bir kategori degeri, cozimlemede
yoksayilir. Cikisi en aza indirgemek igin, nominal ya da sira olarak islem goéren degiskenler icin 1

ile baslayan ardisik kategoriler yaratmak izere Otomatik Recode olanagini (Dénlistiirme meniisiinden
kullanilabilir) kullanin. Sayisal diizeyde 6lgeklenen degiskenler igin ardisik tamsayilara geri ddnme
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Onerilmez. Her degisken icin sayisal olarak islem goéren degiskenlerin ¢ikisini en aza indirmek igin, her
degerdeki deger alt sinirini gikarin ve 1 ekleyin.

Ayrica, her bir degiskeni sayisal olarak belirtmek icin kullanilacak 6lceklemeyi de se¢meniz gerekir.

- Sira sayisl. Gozlemlenen degisken kategorilerinin sirasi, 6lgulen degiskende korunur.
« Tek nominal. Olciilen degiskende, ayni kategorinin icindeki nesneler ayni puani alir.
- Birden cok nominal. Her boyut icin niceliklamalar farkli olabilir.

- Ayrik sayisal. Kategoriler, sirali ve esit aralikli olarak islem gorir. Kategori sayilari ile gozlemlenen
degisken kategorilerinin sirasi arasindaki farklar, nicelik degiskeninde korunur.

Aralik Tanimla

Her degisken igin bir aralik tanimlamaniz gerekir. Belirtilen st sinir degeri bir tamsayi olmalidir. Kesirli
veri degerleri cozimlemede kisaltilir. Belirtilen araligin disinda olan bir kategori degeri, ¢coziimlemede
yoksayilir. Cikisi en aza indirgemek igin, 1 ile baslayan ardisik kategoriler yaratmak i¢cin Otomatik Recode
olanagini (Transform meniiniin kullanilabilir) kullanin.

Ayrica, nesne puanlari grafilerini etiketlemek icin kullanilan her degisken icin bir aralik tanimlamaniz
gerekir. Ancak, degisken icin tanimlanmis araligin disinda olan veri degerlerine sahip kategorilerin
etiketleri, gizimlerde goérintulenir.

Dogrusal Olmayan Kuralli Ilinti Analizi Secenekleri

Secenekler iletisim kutusu, istege bagli istatistikleri ve grafikleri segmenizi, nesne puanlarini etkin veri
kiimesinde yeni degiskenler olarak saklamanizi, yinelemeyi ve yakinsama él¢utlerini belirmenizi ve
¢6zimleme icin bir ilk yapilandirma belirlemenize olanak tanir.

Goriintii birimi. Mevcut istatistikler, marjinal frekanslar (sayimlar), centroidler, yineleme gecmisi,

agirliklar ve bilesen yiklemeleri, kategori quantifications, nesne puanlari ve tek ve birden ¢ok fit istatistigi

icerir.

- Centroidler. Kategori miktarlari, degiskenin ayni kategorisine ait olan durumlar igin her bir kiimeye dahil
edilen nesneler (vakalar) igin tasarlanmis nesne puanlarinin yansitilmasi ve gercek ortalamalari.

« Agirliklar ve bilesen yliklemeleri. Bir kimedeki her nicelik degisken icin, her boyuttaki regresyon
katsayilari, nesne puanlarinin nicelenik degiskenler izerinde gerilemeleri ve nesne alanindaki nicelik
degiskenin tahmini. Her bir degiskenin her bir kiime icindeki boyuta yaptigi katkiyi gésteren bir gésterge
saglar.

- Tek ve birden ¢ok sigdir. Nesnelerle ilgili olarak tek ve birden ¢ok kategori koordinatlarina/kategori
miktarlarina uygunluga uyan iyiliklerlik olculeri.

 Kategori miktarlar:. Bir degiskenin kategorilerine atanan en uygun 6lcek degerleri.
« Nesne puanlart. Belirli bir boyuttaki bir nesneye (vaka) atanan en uygun puan.

Cizim. Kategori koordinatlari, nesne puanlari, bilesen yiiklemeleri, kategori centroidleri ve donlisiimler
cizimleri olusturabilirsiniz.

Nesne puanlarini kaydedin. Nesne puanlarini etkin veri kiimesinde yeni degiskenler olarak
saklayabilirsiniz. Nesne puanlari, ana iletisim kutusunda belirtilen boyutlarin sayisi icin kaydedilir.

Rasgele ilk yapilandirmayi kullan. Degiskenlerin bir kismi ya da timi nominal ise rasgele bir baslangic
yapilanisi kullanilmalidir. Bu secenek belirlenmezse, igige yerlestirilmis bir ilk yapilandirma kullanilir.

Kriterler. Dogrusal olmayan kuralli ilinti analizinin hesaplamalarinda gecebilecegi yineleme sayisi (ist
sinirini belirtebilirsiniz. Bir yakinsama 6l¢iitl degeri de secgebilirsiniz. Son iki yineleme arasinda toplam
sigadaki fark, yakinsama degerinden kii¢lk ya da yineleme sayisi (st sinirina ulasildiysa, ¢éziimleme
yinelemeyi durdurur.
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OVERALS Komutu Ek Ozellikleri

Secimlerinizi bir s6zdizimi penceresine yapistirip sonuctaki OVERALS komut s6zdizimini
diizenleyebilirseniz, dogrusal olmayan kuralli ilinti ¢dziimlemenizi uyarlayabilirsiniz. Komut s6zdizimi dili,
asagidaki ozellikleri de saglar:

« Cikarilan tim boyutlari cizmek yerine, cizilecek boyut ciftlerini belirtin (PLOT altkomutundakiNDIM
anahtar s6zcliglinl kullanarak).

- Cizimlerdeki noktalari etiketlemek icin kullanilan deger etiketi karakterlerinin sayisini belirtin (PLOT
altkomutuyla).

« Nesne puanlarina iliskin etiket degiskenleri olarak (PLOT altkomutuyla) bes (5) degiskenden fazla
degisken belirleyin.

« Coziimlemede, nesne puanlarinin gizilmesinde ( PLOT altkomutuyla) etiketleme degiskenleri olarak
kullanilan degiskenleri segin.

« Nicelik puani gizimi igin nokta etiketleri saglamak lizere degiskenleri segin ( PLOT altkomutunu
kullanarak).

« Etkin veri kiimesindeki tiim vakalari (NOBSERVATIONS altkomutuyla) kullanmak istemiyorsaniz,
¢c6zlimlemede igerilecek vaka sayisini belirtin.

« Nesne puanlarini kaydetmeyle ( SAVE altkomutuyla) yaratilan degiskenler igin rootnames belirtin.
« Cikarilan tiim boyutlari saklamak yerine, saklanacak boyutlarin sayisini belirtin ( SAVE altkomutuyla).
« Kategori quantifications 'l bir matris dosyasina yazin (MATRIX altkomutunu kullanarak).

« Yiksek ¢oziindrlikli grafiklerden daha kolay okunabilecek diistik ¢oziinrlikli gizimler Gretin ( SET
komutunu kullanarak).

« Yalnizca belirtilen degiskenler igin (PLOT altkomutuyla) centroid ve dénlistiirme grafikleri tretin.

Tam so6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Yazisma Analizi

Yazisma analizinin hedeflerinden biri, diistik boyutlu bir alandaki bir yazisma tablosunda iki nominal
degisken arasindaki iliskileri tanimlarken, ayni anda her bir degisken icin kategoriler arasindaki
iliskileri tanimliyor. Her bir degisken icin, bir ¢cizimde kategori noktalari arasindaki mesafeler, benzer
kategorilerdeki kategoriler arasindaki iliskileri birbirine yakin gizerek yansitir. Kokenden bir kategori
noktasina, diger degisken icin bir kategori noktasina, degiskenler arasindaki iligkiyi aciklayan bir
degiskene iliskin yansitma noktalari.

Acil durum tablolarinin analizi genellikle satir ve stitun profillerini inceler ve Chi-kare istatistigi araciligiyla
bagimsizligin test edilmesini icerir. ancak, profillerin sayisi oldukca biyik olabilir ve ki-kare testi bagimlilik
yapisini ortaya ¢ikarmaz. Capraz tablolar yordami iliskilendirme ve iliskilendirme testleri 6lctimleri sunar,
ancak degiskenler arasindaki iliskileri grafiksel olarak temsil edemez.

Faktor analizi, disik boyutlu bir alanda degiskenler arasindaki iliskileri tanimlamak icin kullanilan
standart bir tekniktir. Ancak, faktor analizi aralik verileri gerektirir ve gozlemlerin sayisi degiskenlerin
sayisinin bes kati olmalidir. Diger yandan yazisma analizi, nominal degiskenleri Gistlenir ve her bir
degisken kategorilerinin yani sira degiskenler arasindaki iliskiyi de aciklayabilir. Ayrica, olumlu karsiliklilik
Olciimlerinin herhangi bir tablosunu analiz etmek icin yazisma analizi de kullanilabilir.

Ornek. iletisim analizi, personel kategorisi ile sigara icme aliskanliklari arasindaki iliskiyi grafiksel
olarak gorintilemek icin kullanilabilir. Bunu sigara icmekle ilgili olarak bulabilirsiniz, kiictik yoneticiler
sekreterlerden farklidir, ama sekreterler st diizey yoneticilerden farkli degildir. Ayrica, agir sigara
icmenin, kiclk yoneticilerle iligkili oldugunu, hafif sigara icmenin sekreterler ile iligkili oldugunu da
bulabilirsiniz.

Istatistikler ve cizimler. Yazisma 6lciimleri, satir ve siitun profilleri, tekil degerler, satir ve siitun puanlari,
eylemsizlik, kiitle, satir ve situn puan guiven istatistikleri, tekil deger gliven istatistikleri, dontisim
grafikleri, satir noktasi grafikleri, stitun noktasi grafikleri ve iki cizimdir.

Yazisma Analizi Verilerine iliskin Dikkate
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Veri. Analiz edilecek kategorik degiskenler, nominally olarak dlgeklenir. Toplanan veriler ya da frekanslar
disindaki bir yazisma ol¢imu igin, pozitif benzerlik degerleriyle agirliklandirma degiskeni kullanin. Diger
bir secenek olarak, gizelge verileri igin, gizelgeyi okumak igin sozdizimini kullanin.

Varsayimlar. Yordamda kullanilan boyut sayisi Ust siniri, etkin satir ve stitun kategorilerinin sayisina

ve esitlik kisitlarinin sayisina baglidir. Esitlik kisitlar kullanilmazsa ve tim kategoriler etkin ise, boyut

tist siniri, degisken kategorilerin bulundugu degisken icin kategori sayisindan az olur. Ornegin, bir
degiskende bes kategori varsa ve digerinde dort kategori varsa, boyut sayisi tst siniri Ggtir. Ek kategoriler
etkin degildir. Ornegin, bir degiskende iki tanesi tamamlayici olmak iizere bes kategori varsa ve diger
degiskende dort kategori varsa, boyut sayisi Ust sinirt iki (2) olur. Kisitlanmis olan tiim kategori kiimelerini
tek bir kategori olarak kabul edin. Ornegin, bir degiskenin bes kategorisi varsa, bunlarin {icii esit

olmak Uzere kisitlanir, bu degiskene boyut Ust siniri belirlenirken ¢ kategori oldugu gibi davranilmalidir.
Kategorilerden ikisi kisitlanmamis, ticiincii kategori ise ii¢ kisitlanmis kategoriye karsilik gelir. Ust sinir
degerinden buytk bir boyut sayisi belirlerseniz, Gist sinir degeri kullanilir.

figili yordamlar. iki degiskenden fazla sayida degisken varsa, birden cok yazisma ¢oziimlemesi kullanin.
Degiskenlerin genel olarak 6lgeklendirilmesi gerekiyorsa, kategorik birincil kullanici bilesenleri analizi
kullanin.

Bir Yazisma Analizi Elde Etmek icin
1. Menlilerden sunlari segin:

Analiz > Boyut azaltma > Yazisma Coziimlemesi ...
2. Bir satir degiskeni segin.
3. Bir kolon degiskeni segin.
4. Degiskenlere iligkin araliklari tanimlayin.
5. Tamam'i tiklatin.

Yazisma Analizinde Satir Araligini Tanimla

Satir degiskeni igin bir aralik tanimlamaniz gerekir. Belirtilen alt sinir ve st sinir degerleri tamsayi
olmalidir. Kesirli veri degerleri ¢oziimlemede kisaltilir. Belirtilen araligin disinda olan bir kategori degeri,
¢6zlimlemede yoksayilir.

Tim kategoriler baslangicta kisitlanmamis ve etkindir. Satir kategorilerini diger satir kategorilerine esit
olarak sinirlayabilir ya da ek olarak bir satir kategorisi tanimlayabilirsiniz.

- Kategoriler esit olmalidir. Kategoriler esit puanlara sahip olmalidir. Kategoriler igin elde edilen siparis
istenmeyen ya da mantikdisi ise esitlik kisitlarini kullanin. Esit olmasi icin kisitlanabilen satir kategorisi
sayisli Ust siniri, etkin satir kategorilerinin toplam sayisi eksi 1 'dir. Kategori kiimelerine farkli esitlik
kisitlamalari uygulamak icin sézdizimi kullanin. Ornegin, 1. ve 2. kategorilerin esit olmasini ve 3. ve 4.
kategorilerin esit olmasini sinirlandirmak icin sézdizimini kullanin.

- Kategori tamamlayici nitelikte. Tamamlayici kategoriler, gozimlemeyi etkilemez, ancak etkin
kategoriler tarafindan tanimlanan alanda temsil edilir. Ek kategoriler, boyutlarin tanimlanmasinda rol
oynamaz. Ek satir kategorisi sayisi Ust siniri, satir kategorisi sayisi eksi 2 olan toplam satir sayisidir.

Yazisma Analizinde Siitun Araligini Tanimla

Situn degiskeni icin bir aralik tanimlamaniz gerekir. Belirtilen alt sinir ve Gst sinir degerleri tamsayi
olmalidir. Kesirli veri degerleri ¢éziimlemede kisaltilir. Belirtilen araligin disinda olan bir kategori degeri,
¢6zimlemede yoksayilir.

Tum kategoriler baslangicta kisittanmamis ve etkindir. Siitun kategorilerini diger stitun kategorilerine esit
olarak sinirlayabilir ya da bir siitun kategorisini ek olarak tanimlayabilirsiniz.

- Kategoriler esit olmalidir. Kategoriler esit puanlara sahip olmalidir. Kategoriler igin elde edilen siparis
istenmeyen ya da mantikdisi ise esitlik kisitlarini kullanin. Sinirlanabilen kolon kategorileri sayisi Uist
siniri, etkin kolon kategorilerinin toplam sayisi eksi 1 'dir. Kategori kiimelerine farkli esitlik kisitlamalari
uygulamak icin sézdizimi kullanin. Ornegin, 1. ve 2. kategorilerin esit olmasini ve 3. ve 4. kategorilerin
esit olmasini sinirlandirmak igin sézdizimini kullanin.
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- Kategori tamamlayici nitelikte. Tamamlayici kategoriler, ¢oziimlemeyi etkilemez, ancak etkin
kategoriler tarafindan tanimlanan alanda temsil edilir. Ek kategoriler, boyutlarin tanimlanmasinda rol
oynamaz. Ek siitun kategorileri sayisi tst siniri, stitun kategorilerinin toplam sayisi eksi 2 'dir.

Yazisma Analizi Modeli

Model iletisim kutusu, boyutlarin sayisini, uzaklik 6l¢cly(, standartlastirma yontemini ve normallestirme
yontemini belirtmenizi saglar.

Gozimdekiboyutlari. Boyut sayisini belirtin. Genel olarak, varyasyonlarin cogunu agiklamak icin gerektigi
kadar az boyut secin. Boyut sayisi Ust siniri, céziimlemede ve esitlik kisitlarinda kullanilan etkin
kategorilerin sayisina baglidir. Boyut sayisi Ust siniri asagidaki boyutlardan kigiktir:

- Etkin satir kategorilerinin sayisi eksi, esit olacak sekilde kisitlanmis satir kategorileri sayisi arti
kisitlanmis satir kategorisi kiimelerinin sayisi.

- Etkin siitun kategorilerinin sayisi eksi esit olacak sekilde kisitlanmis stitun kategorileri sayisi arti
kisitlanmis stitun kategorisi kiimelerinin sayisi.

Mesafe Olciisii. iletisim tablolarinin satirlari ve siitunlari arasindaki mesafe élciisiiniin segimini
yapabilirsiniz. Asagidaki alternatiflerden birini segin:

- Ki-kare. Agirligin satir ya da sttunlarin kitlesi oldugu agirlikli bir profil mesafesini kullanin. Bu &l¢g,
standart yazisma analizi igin gereklidir.

« Euclidean. Satir ve siitun giftleri arasindaki kare farklari toplamin kare kékiina kullanin.
Standardizasyon Yontemi. Asagidaki alternatiflerden birini segin:

« Satir ve siitun cikarilir. Hem satirlar, hem de siitunlar ortalanir. Bu yéntem, standart yazisma analizi igin
gereklidir.

Satiri kaldirilabiliyor. Yalnizca satirlar ortalanir.
« Siitun, cikarilir anlamina gelir. Yalnizca situnlar ortalanir.

Satir toplamlari esitlenir ve kaldirilir. Satirlari ortalamadan dnce, satir kenar bosluklari esitlenir.

Siitun toplamlar esitlenir ve bunlar ¢ikarilir. Siitunlari ortalamadan 6nce siitun kenar bosluklari
esitlenir.

Normallestirme Yontemi. Asagidaki alternatiflerden birini segin:

« Simetrik. Her boyut igin, satir puanlari, eslesen tekil degere boliinen sltun puanlarinin agirlikli
ortalamalaridir ve stitun puanlari, satir puanlarinin agirlikli ortalamasi eslestirilen tekil deger ile
boliiniilemektedir. Iki degiskene iliskin kategoriler arasindaki farklari ya da benzerlikleri incelemek
istiyorsaniz bu yontemi kullanin.

« Birincil kullanici. Satir noktalari ve siitun noktalari arasindaki mesafeler, secilen uzaklik 6lglisine gére
yazisma tabloundaki mesafelerin yaklasma noktalaridir. Iki degisken arasindaki farklar yerine ya da her
iki degisken kategorisi arasindaki farklari incelemek istiyorsaniz bu yontemi kullanin.

- Satir birincil kullanicisi. Satir noktalari arasindaki mesafeler, secilen uzaklik 6l¢tisiiniin uygun oldugu
yazisma tablosindaki mesafelerin yaklasma noktalaridir. Satir puanlari, situn puanlarinin agirlikli
ortalamadir. Satir degiskeni kategorileri arasindaki farklari ya da benzerlikleri incelemek istiyorsaniz
bu yontemi kullanin.

« Kolon birincil kullanicisi. Situn noktalari arasindaki mesafeler, secilen uzaklik dl¢lsine gore yazisma
tabloundaki mesafelerin yaklasik olarak onaylanir. Stitun puanlari, satir puanlarinin agirlikli ortalamadir.
Kolon degiskeni kategorileri arasindaki farklari ya da benzerlikleri incelemek istiyorsaniz bu yontemi
kullanin.

. Ozel. -1 ile 1 arasinda bir deger belirlemeniz gerekir. -1 degeri, kolon birincil kullanicisiyla iliskilenir.
1 degeri, satir midurinin karsiligidir. 0 degeri simetrik bir degere karsilik gelir. Diger tim degerler,
ataleti hem satir hem de siitun puanlarini farkl derecelere dagitabiliyor. Bu yontem, terzi yapimi iki gizik
yapmak icin kullaniglidir.
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Yazisma Analizi istatistikleri
Istatistik iletisim kutusu, iiretilen sayisal ciktiyi belirtmenizi saglar.
Yazisma tablosu. Satir ve siitun marjinal toplamlari olan giris degiskenlerinin capraz gegis.

Satir noktalarina genel bakis. her bir satir kategorisi igin, puanlar, kiitle, atalet, boyutun atatiirk 'e katkisi
ve boyutun atatiirk' e katkilari arasinda yer aldi.

Siitun noktalarina genel bakis. her siitun kategorisi igin, puanlarin, kiitlesi, ataleti, boyutun atatirk 'e
katkilari ve boyutun atatiirk' e katkilari arasinda yer ald1.

Satir profilleri. Her satir kategorisi igin, stitun degiskeninin kategorilerindeki dagilim.
Siitun profilleri. Her slitun kategorisi igin, satir degiskeninin kategorilerindeki dagilim.

Yazisma tablolarinin permiitasyonlari. Yazisma tablosu, satirlarin ve siitunlarin birinci boyuttaki
puanlara gére artan sirada olmasi icin yeniden diizenlendi. Istege bagli olarak, permutlu tablolarin
Uretilmesi icin boyut Gst sinirini belirtebilirsiniz. Belirtilen 1 ile belirtilen sayiya kadar her boyut icin bir
permuted table (permuted) tablosu Gretilir.

Satir noktalar icin giivenilirlik istatistikleri. Tiim ek satir noktalarina iligkin standart sapma ve
korelasyonlari icerir.

Siitun noktalari icin giiven istatistikleri. Tim ek olmayan siitun noktalari igin standart sapma ve
korelasyonlari icerir.

Yazisma Analizi Grafikleri
Grafiklerin iletisim kutusu, hangi grafiklerin Uretildigini belirtmenize olanak tanir.

Dagiim grafikleri. Boyutlarin tiim ciftli cizimlerinden olusan bir matris Gretir. Kullanilabilir dagilim
grafikleri sunlari icerir:

« Biplot. Satir ve siitun noktalarinin ortak cizimlerinden olusan bir matris olusturur. Birincil kullanici
normallestirmesi segildiyse, baglanti grafigi kullanilamaz.

- Satir noktalari. Satir noktalarinin gizimlerinden olusan bir matris olusturur.
- Siitun noktalari. Siitun noktalarinin gizimlerinden olusan bir matris olusturur.

Istege bagli olarak, noktalari etiketlerken kullanilacak deger etiketi karakterlerinin kag oldugunu
belirtebilirsiniz. Bu deger, 20 'den kiiclik ya da 20 'ye esit olmayan bir tamsayi olmayan bir tamsayi
olmalidir.

Cizgi Grafikleri. Secilen degiskenin her boyutu icin bir gizim olusturur. Kullanilabilir satir grafikleri sunlari
icerir:

- Déniistiiriilen satir kategorileri. Ozgiin satir kategorisi degerlerinin bir cizimini, karsilik gelen satir
puanlarina gére olusturur.

- Déniistiiriilen siitun kategorileri. Ozgiin siitun kategorisi degerlerinin ilgili siitun puanlarina gére bir
cizimini olusturur.

Istege bagli olarak, kategori eksenini etiketlerken kullanilacak deger etiketi karakterlerinin sayisini
belirleyebilirsiniz. Bu deger, 20 'den kiiclik ya da 20 'ye esit olmayan bir tamsayi olmayan bir tamsayi
olmalidir.

Boyutlari gizin. Cikista gorlintiilenen boyutlari denetlemenizi saglar.

« Coziimdeki tiim boyutlan goriintiiler. Cozimdeki tiim boyutlar, dagilim grafigi matrisinde gortintdlenir.

 Boyut sayisini kisitla. Goriintiilenen boyutlar, gizilmis ciftlerle kisitlanmistir. Boyutlar kisitladiginizda,
cizilecek en diislik ve en yliksek boyutlari segmeniz gerekir. En diislik boyut, 1 ile 1 arasindaki boyutlarin
sayisi eksi 1 'e kadar olabilir ve daha yiiksek boyutlara gore cizilebiliyor. En yiiksek boyut degeri,
¢O6ziimdeki boyutlarin sayisi 2 ile arasinda olabilir ve boyut ¢iftlerini planlamak icin kullanilacak en
yiiksek boyutu gosterir. Bu belirtim, istenen tiim ¢ok boyutlu gizimler icin gecerlidir.
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YAZINLASMA

Secimlerinizi bir s6zdizimi penceresine yapistirdiginizda ve sonugtaki CORRESPONDENCE komut
sOzdizimini duzenlediginizde, yazisma ¢oziimlemenizi 6zellestirebilirsiniz. Komut s6zdizimi dili, asagidaki
ozellikleri de saglar:

« Tablo verilerini, casewise verilerini kullanmak yerine giris olarak belirtin (TABLE = ALL altkomutunu
kullanarak).

« Dagilim grafigi matrisi ya da biplot matrisi ( PLOT altkomutuyla) icin noktalari etiketlemek icin kullanilan
deger etiketi karakterlerinin sayisini belirtin.

- Her bir hat ¢izimi tipine iliskin noktalar etiketlemek icin kullanilan deger etiketi karakterlerinin sayisini
belirtin (PLOT altkomutuyla).

« Bir matris veri dosyasina ( OUTFILE altkomutuyla) satir ve siitun puanlarinin matrisini yazin.

- Tekil degerler ve bir matris veri dosyasi puanlariigin (OUTFILE altkomutuyla) bir gliven istatistikleri
matrisi (varyans ve kovarianslar) yazin.

« Esit olacak birden ¢ok kategori kiimesi belirtin (EQUAL altkomutuyla).

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Birden Cok Yazisma Analizi

Goklu Yazisma Analizi, ayni kategorilerdeki nesnelerin birbirine yakin olmasi ve farkli kategorilerdeki
nesnelerin birbirinden uzak olmasi icin vakalar (nesneler) ve kategoriler icin sayisal degerler atayarak
nominal (kategorik) verileri nicel eder. Her nesne, nesne icin gecerli olan kategorilerin kategori noktalarina
olabildigince yakin olmalidir. Bu sekilde, kategoriler nesneleri homojen alt gruplara bollstir. Degiskenler,
ayni kategorilerdeki nesneleri ayni alt gruplarla siniflandirdiklarinda tiirdes olarak kabul edilir.

Ornek. Birden Cok Yazisma Analizi, is kategorisi, azinlik siniflandirmasi ve cinsiyet arasindaki iliskiyi
grafiksel olarak gorlntiilemek icin kullanilabilir. Bu azinlik siniflandirmasini ve cinsiyetini insanlar arasinda
ayrim disinda bulabilirsiniz, ancak bu is kategorisininde farklilik gdstermiyor. Ayrica, Latin ve Afrika kdkenli
Amerikan kategorilerinin birbirine benzer oldugunu da bulabilirsiniz.

Istatistikler ve gizimler. Nesne puanlari, ayrimcilik énlemleri, yineleme gecmisi, orijinal ve déniistiiriilen
degiskenlerin korelasyonlari, kategori quantifications, tanimlayici istatistikler, nesne noktalari grafikleri,
piskopolar, kategori planlamalari, ortak kategori gizmeleri, dénlisim planlari ve ayrimcilik, komplolar.

Birden Cok Yazisma Analizi Verisi Dikkate Alinmasi

Veri. Dizgi degiskeni degerleri her zaman artan alfasayisal diizende pozitif tamsayilara dontstirdlir.
Kullanici tanimli eksik degerler, sistem eksik degerleri ve 1 'den kiiglik degerler eksik olarak kabul edilir;
bunlari, 1 'den kiigiik degerlere sahip degiskenlere, eksik olmayan degiskenleri yeniden kodlayabilir ya da
yeniden kodlayabilirsiniz.

Varsayimlar. Tim degiskenler, nominal 6lcekleme dlzeyine sahiptir. Verilerin en az (i¢ gecerli

vaka icermesi gerekir. Coziimleme, pozitif tamsayi verilerine dayali olur. Uyumlastirma segenegi, bir

kesirli degerli degiskeni, degerleri normal bir dagilimla kategorilere gore gruplayarak otomatik olarak
kategorilere ayirir ve dizgi degiskenlerinin degerlerini otomatik olarak pozitif tamsayilara dénlstirur. Diger
tutarsizlastirma semalarini belirtebilirsiniz.

Iigili yordamlar. iki degisken icin, Birden Cok Yazisma Analizi, Yazisma Analizi ile benzerlik
gostermektedir. Degiskenlerin sira ya da sayisal 6zelliklere sahip olduguna inaniyorsaniz, Kategorik
Birincil Kullanici Bilesenleri Analizi kullanilmalidir. Degisken kiimeleri ilgi gbsteriyorsa, dogrusal olmayan
Canonical Correlation Analysis kullanilmalidir.

Goklu Yazisma Analizi almak igin
1. Meniilerden sunlari secin:

Analiz > Boyut Yeniden Azaltma > En Uygun Olcekleme ...
2. Tiim degiskenler nominal birden cok degiskensecenegini belirleyin.
3. Bir kiimesecenegini belirleyin.
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4. Tanimla' yi tiklatin.
5. En az iki analiz degiskeni secin ve ¢cdziimdeki boyutlarin sayisini belirtin.
6. Tamam'i tiklatin.

Istege bagli olarak, bulunan ¢éziime uygun olarak ek degiskenler belirtebilir ya da grafiklere iliskin
degiskenleri etiketlebilirsiniz.

Birden Cok Yazisma Analizinde Degisken Agirligini Tanimla
Analiz degiskenlerine iliskin agirligi ayarlayabilirsiniz.

Degisken agirligl. Her degisken igin bir agirlik tanimlamayi segebilirsiniz. Belirtilen deger pozitif bir
tamsayi olmalidir. Varsayilan deger 1 'dir.

Coklu Yazisma Coziimlemesi Tutarsizlastirma

Uyusmazlik iletisim kutusu, degiskenlerinizi kurtarma yontemini segmenize olanak tanir. Kesirli degerli
degiskenler, aksi belirtilmedigi siirece, yaklasik olarak normal dagilim iceren yedi kategori (ya da bu sayi
yediden kiiglikse, degiskenin ayri degerlerinin sayisi yediye) gruplanir. Dizgi degiskenleri, artan alfasayisal
diizene gore kategori gostergeleri atayarak her zaman pozitif tamsayilara dénistirilir. Dizgi degiskenleri
icin uyusmazlik bu tamsayilara uygulanir. Diger degiskenler varsayilan olarak yalniz birakilir. Daha sonra,
¢oziimlenmis degiskenler ¢6ziimlemede kullanilir.

Yontem. Gruplama, siralama ve carpma arasinda secim yapin.

« Gruplama. Belirli sayida kategori ya da aralik ile yeniden kodla kodlayin.
- Siralama. Degisken, vakalar siralanarak tutarsizlastirilir.

- Carpma. Degiskenin gecerli degerleri standartlastirilir, 10 ile carpilir ve bir sabite sahip olur; boylece, en
disuk tutarsizlastirilmis deger 1 'dir.

Gruplama. Gruplamaya gore degiskenleri farklilastirirken asagidaki segenekler kullanilabilir:

- Kategori sayisi. Bir kategori sayisi ve degiskenin degerlerinin, bu kategoriler arasinda yaklasik olarak
normal ya da tek tip bir dagilima uymasi gerekip gerekmedigini belirtin.

- Esit araliklarla. Degiskenler, esit boyutlarda bu araliklarla tanimlanan kategorilere geri gelir. Araliklarin
uzunlugunu belirtmeniz gerekir.

Birden Cok Yazisma Coziimlemesi Eksik Degerler

Eksik Degerler iletisim kutusu, ¢éziimleme degiskenlerinde ve ek degiskenlerde eksik degerlerin
islenmesine iliskin stratejiyi secmenize olanak saglar.

Eksik Deger Stratejisi. Eksik degerleri (pasif tedavi), eksik degerleri (etkin tedavi) dislamayi ya da eksik
degerleri olan nesneleri dislamayi (liste akilli silme) secin.

« Eksik degerleri disla; ilintilendirme sonrasi ilintilendirme icin. Secilen degiskende eksik degerleri
olan nesneler, bu degisken icin ¢dziimlemeye katkida bulunmaz. Tim degiskenlere pasif tedavi verilirse,
tim degiskenlerde eksik degerleri olan nesneler ek olarak ele alinir. Cikis iletisim kutusunda korelass
belirtilirse, (¢6ziimleme sonrasi) eksik degerler, 6zglin degiskenlerin ilintilendirmesi igin degiskenin
en sik bulundugu kategori ya da modla imlenmis olur. En iyi bicimde dlgeklenen degiskenlerin
korelasyonlari igin, imputation yontemini segebilirsiniz. Eksik degerleri, en iyi sekilde dlgeklenen
degisken kipiyle degistirmek icin Mod (Kip) segenegini belirleyin. Eksik degerleri, fazladan bir
kategorinin niceligiyle degistirmek icin Ekstra kategori segcenegini belirleyin. Bu, bu degiskendeki eksik
degeri olan nesnelerin ayni (ek) kategoriye ait oldugu kabul edilir.

« Eksik degerleri imledir. Secilen degiskende eksik degerleri olan nesneler, bu degerlere izin verilmesine
neden olur. Implantasyon yéntemini segebilirsin. Eksik degerleri en sik kullanilan kategoriyle
degistirmek icin Mod (Kip) segenegini belirleyin. Birden ¢ok kip varsa, en kiiglik kategori gostergesine
sahip olan bir gosterge kullanilir. Eksik degerleri, fazladan bir kategorinin ayni niceligiyle degistirmek
icin Ekstra kategori secenegini belirleyin. Bu, bu degiskendeki eksik degeri olan nesnelerin ayni (ek)
kategoriye ait oldugu kabul edilir.
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« Bu degiskende eksik degerleri olan nesneleri disla. Secilen degiskende eksik degerleri olan nesneler
¢c6ziimlemede diglanir. Bu strateji ek degiskenler icin kullanilamaz.

Birden Cok Yazisma Analizi Secenekleri

Secenekler iletisim kutusu, ilk yapilandirmayi se¢cmenize, yineleme ve yakinsama él¢itlerini belirtmenize,
bir normallestirme ydontemi secmenize, cizimleri etiketleme yontemini segmenize ve ek nesneler
belirtmenize olanak tanir.

Tamamlayici Nesneler. Ek olarak yapmak istediginiz nesnenin (ya da bir nesne araliginin ilk ve son vaka
numaralarindan) vaka numarasini belirtin ve sonra Ekle' yi tiklatin. Tim ek nesnenizi belirtinceye kadar
devam edin. Bir nesne ek olarak belirtilirse, o nesne icin vaka agirliklari yoksayilir.

Normallestirme Yontemi. Nesne puanlarinin ve degiskenlerin normallestirilmesi icin bes segenekten
birini belirleyebilirsiniz. Belirli bir coziimlemede yalnizca bir normallestirme yontemi kullanilabilir.

- Degisken Birincil Kullanici. Bu secenek, degiskenler arasindaki iligkilendirmeyi iyilestirir. Nesne
alanindaki degiskenlerin koordinatlari, bilesen yiiklemeleri (6rnegin, boyutlar ve nesne puanlari gibi ana
bilesenlerle ilintilendirilir). Bu, birincil olarak degiskenler arasindaki ilintiyle ilgilendiginizde yararli olur.

« Nesne Asil Adi. Bu secenek, nesneler arasindaki mesafeleri en iyi duruma getirir. Bu, 6ncelikli olarak
nesneler arasindaki farklar ya da benzerlikler ilginizi cektiginde yararli olur.

- Simetrik. Oncelikle nesneler ve degiskenler arasindaki ilisikte ilgileniyorsaniz, bu normallestirme
segenegini kullanin.

- Bagimsiz. Nesneler arasindaki uzakliklari ve degiskenler arasindaki iligkileri ayri ayri incelemek
istiyorsaniz bu normallestirme segenegini kullanin.

« Ozel. Kapali araliktaki herhangi bir gercek degeri belirtebilirsiniz [ -1, 1]. 1 degeri Nesne Asil Adi
yéntemine esittir, 0 degeri Simetrik ydnteme esittir ve -1 degeri, Degisken Birincil yontemine esittir.
-1 'den buiyiik ve 1 'den kiiclik bir deger belirterek, eigen degerini her iki nesne ve degisken lzerine de
dagitabilirsiniz. Bu yontem, terzi yapimi bir bigrafik ya da Ggli ¢izim yapmak igin kullaniglidir.

Kriterler. Yordamda yordamin gecebilecegi yineleme sayisi st sinirini belirtebilirsiniz. Bir yakinsama
Olcltl degeri de secebilirsiniz. Son iki yineleme arasinda toplam sigadaki fark, yakinsama degerinden
kiiclik oldugunda ya da yineleme sayisi (st sinirina ulasilirsa algoritma yinelenmeyi durdurur.

Etiket Grafikleri Temelinde. Degiskenlerde degiskenlerin ve deger etiketlerinin ya da degisken adlarinin
ve degerlerin kullanilip kullanilmayacagini belirlemenizi saglar. Etiketler igin bir uzunluk Gst siniri da
belirleyebilirsiniz.

Boyutlari cizin. Cikista gériintiilenen boyutlari denetlemenizi saglar.

 Coziimdeki tiim boyutlan goriintiiler. Cozimdeki tim boyutlar, dagilim grafigi matrisinde gortntdlenir.

- Boyut sayisini kisitla. Goriintiilenen boyutlar, gizilmis ciftlerle kisitlanmistir. Boyutlar kisitladiginizda,
cgizilecek en diislik ve en yliksek boyutlari segmeniz gerekir. En diistik boyut, 1 ile 1 arasindaki boyutlarin
sayisi eksi 1 'e kadar olabilir ve daha yiiksek boyutlara gore cizilebiliyor. En yiiksek boyut degeri,
¢6zlimdeki boyutlarin sayisi 2 ile arasinda olabilir ve boyut ciftlerini planlamak igin kullanilacak en
yiiksek boyutu gosterir. Bu belirtim, istenen tiim ¢ok boyutlu gizimler icin gecerlidir.

Yapilandirma. Bir yapilandirmanin koordinatlarini iceren bir dosyadan veri okuyabilirsiniz. Dosyadaki
birinci degisken ilk boyutun koordinatlarini icermeli, ikinci degisken ikinci boyutun koordinatlarini
icermelidir ve bu sekilde devam eder.

- Baslangig. Belirlenen dosyadaki konfiglirasyon, ¢6ziimlemenin baslangi¢ noktasi olarak kullanilir.

- Sabit. Belirtilen dosyadaki konfiglirasyon degiskenlere uyacak sekilde kullanilir. Ayarlanmis degiskenler
analiz degiskenleri olarak secilmelidir, ancak yapilandirma dizeltildiginden, ek degiskenler olarak kabul
edilir (bu nedenle ek degiskenler olarak segilmesine gerek yoktur).
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Coklu Yazisma Analizi Ciktisi

Cikis iletisim kutusu, nesne puanlari, ayrimcilik élgiimleri, yineleme gecmisi, 6zglin ve donustirulen
degiskenlerin ilintileri, secilen degiskenler i¢in kategori quantifications ve secilen degiskenlere iliskin
aciklayicr istatistikler Gretmenizi saglar.

Nesne puanlari. Kiitle, atalet ve katkilar da icinde olmak tizere, nesne puanlarini goriintiler ve asagidaki
seceneklere sahiptir:

- Kategorileri Icer. Secilen analiz degiskenlerinin kategori gostergelerini gériintiiler.

- Etiket Nesnesi Puanlari Temelinde. Etiket degiskenleri olarak belirtilen degiskenler listesinde,
nesneleri etiketlemek icin bir tane secebilirsiniz.

Ayrimcilik l¢iimleri. Degisken basina ve boyut basina ayrimcilik élglimlerini goériintiler.

Yineleme gecmisi. Her yineleme igin, farkin hesaplanmasi, kaybolmasi ve farkin hesaplanmasi icin farkin
hesaplanmasi gosterilir.

Ozgiin degiskenlerin korelasyonlari. Ozgiin degiskenlerin ilinti matrisini ve bu matrisin eigen degerlerini
gosterir.

Doniistiiriilen degiskenlerin ilintileri. Dondstirilen (en iyi 6lgeklenen) degiskenlerin ilinti matrisini ve bu
matrisin eigen degerlerini gésterir.

Kategori Kuantum Bilgileri ve Katkilar. Secilen degisken (ler) in her boyutu igin, kiitle, atalet ve katkilar
dahil olmak lzere kategori quantifications (koordinatlar) verir.

Not: Koordinatlar ve katkilar (kiitle ve eylemsizlik dahil), varsayilan olarak gésterilen koordinatlar ile pivot
tablo ¢iktisinin ayri katmanlari icinde goriintllenir. Katkilari gériintiilemek icin, tabloda etkinlestirin (gift
tiklatin) ve Katman agilan listesinden Katkida Bulunanlar segenegini belirleyin.

Aciklayici Istatistikler. Secilen degisken (ler) in sikliklarini, eksik deger sayisini ve sikligini gériintiiler.

Birden Cok Yazisma Analizi Kaydet

Sakla iletisim kutusu, gozden alinan verileri, nesne puanlarini ve dontstirilen degerleri ylrirlikteki
oturumdaki bir dis IBM SPSS Statistics veri dosyasina ya da veri kiimesine saklamanizi saglar.
Doéndstirilen degerleri ve nesne puanlarini etkin veri kiimesine de kaydedebilirsiniz.

- Veri kiimeleri, gegerli oturum sirasinda kullanilabilir, ancak bunlari veri dosyalari olarak belirtik olarak
kaydetmediginiz slirece, sonraki oturumlarda kullanilamaz. Veri kiimesi adlarinin degisken adlandirma
kurallarina uymasi gerekir.

 Dosya adlari ya da veri kiimesi adlari, saklanan her veri tipi igin farkli olmalidir.

« Nesne puanlarini ya da dénisturtlen degerleri etkin veri kiimesine kaydediyorsaniz, birden cok nominal
boyut sayisini belirleyebilirsiniz.

Coklu Yazisma Analizi Nesne Grafikleri

Nesne Grafikleri iletisim kutusu, istediginiz grafik tiplerini ve gizilecek degiskenleri belirtmenize olanak
saglar.

Nesne noktalari. Nesne noktalarinin bir gizimi gértintulenir.
Nesneler ve centroidler (bipload). Nesne noktalari, degisken centroidler ile gizilir.
Biplot Degiskenleri. Iki cizik icin tiim degiskenleri kullanmayi secebilir ya da bir alt kiime secebilirsiniz.

Etiket Nesneleri. Secilen degiskenlerin kategorileriyle etiketlenmis nesneleri kullanmayi segebilirsiniz
(Secenekler iletisim kutusunda kategori gostergesi degerlerini ya da deger etiketlerini segebilir) ya da
bunlarin vaka numaralarini segebilirsiniz. Degisken secildiyse, degisken basina bir gizim Uretilir.
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Coklu Yazisma Analizi Degisken Grafikleri

Degisken Grafikleri iletisim kutusu, istediginiz grafik tiplerini ve gizilecek degiskenleri belirtmenize olanak
tanir.

Kategori Grafikleri. Secilen her degisken icin, centroid koordinatlarinin gizilmis bir gizimi gizilir.
Kategoriler, belirli kategorilerdeki nesnelerin centroid'laridir.

Ortak Kategori Grafikleri. Bu, secgilen her degiskenin centroid koordinatlarinin tek bir gizimidir.

Doniistiirme Grafikleri. Kategori gostergelerine gore en iyi kategori niceliginin bir gizimini gortntdiler.
Boyutlarin sayisini belirtebilirsiniz; her boyut icin bir gizim olusturulur. Ayrica, secilen her degisken igin
yeniden boyutlandirma ¢izimi gorintiimeyi de secebilirsiniz.

Ayrimcilik ol¢iimleri. Secilen degiskenlere iliskin ayrimcilikla ilgili dnlemlerin tek bir gizimini olusturur.

BIRDEN cOK YAZISMA KOMUTU

Secimlerinizi bir s6zdizimi penceresine yapistirip sonuctaki MULTIPLE CORRESPONDENCE komut
sOzdizimini diizenlediginizde, Birden Cok Yazisma Cozliimlemenizi 6zellestirebilirsiniz. Komut sézdizimi
dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Dondlstirilen degiskenler, nesne puanlari ve bunlari etkin veri kiimesine kaydedilirken ( SAVE
altkomutuyla) ilgili rootnames degerlerini belirtin.

« Her bir gizimle ayri olarak etiketler icin ayri bir uzunluk Gst siniri belirleyin (PLOT altkomutuyla birlikte).

« Yeniden ikili cizimler icin ayri bir degisken listesi belirtin (PLOT altkomutuyla).

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Cok Boyutlu Olcekleme (PROXSCAL)

Gok boyutlu 6lcekleme, nesneler arasinda bir yakinlik 6lgleri kiimesi icinde yapiyl bulmayi dener.
Bu slireg, uzaydaki noktalar arasindaki mesafelerin, verili (dis) benzerlikleri olabildigince yakindan
eslestirmesi gibi, kavramsal bir dlislik boyutlu bir alanda belirli konumlara gézlemler atayarak
gergeklestirilir. Sonug, bu diisiik boyutlu alandaki nesnelerin en az kareler gosterimidir. Bu, birgok
durumda verilerinizi daha fazla anlamaniza yardimci olur.

Ornek. Cok boyutlu élcekleme, algisal iligkilerin belirlenmesinde ok yararli olabilir. Ornegin, iiriin
imajinizi g6z 6niinde bulundurarak, triinlintizlin benzerligini (ya da yakinligr) rakiplerinizin yakinlarina
aciklayan bir veri kiimesi elde etmek igin bir anket gergeklestirebilirsiniz. Bu proksimiteleri ve bagimsiz
degiskenleri (6rnegin, fiyat gibi) kullanarak, hangi degiskenlerin bu {riinleri gériintlileyebilmeleri igin
onemli olan degiskenleri belirlemeyi deneyebilirsiniz ve resimlerinizi uygun sekilde ayarlayabilirsiniz.

Istatistikler ve gizimler. Yineleme gecmisi, stres dnlemleri, stres ayristirma, ortak alanin koordinatlari,
son yapilandirma igindeki nesne mesafeleri, tek tek alan agirliklari, tek tek alanlar, déntstirilen
proksimler, donlstirilmis bagimsiz degiskenler, stres grafikleri, ortak alan dagilim grafikleri, bireysel
uzay agirligi dagilim grafigi, tek tek bosluklar, dagilim grafikleri, Shep artiklari ve bagimsiz degiskenler
donistirme gizimi.

Cok Boyutlu Olcekleme Verisi
Veri. Veriler, yakinlik matrisleri ya da degiskenlik matrislerine donistirilen degiskenler biciminde

saglanabilir. Matrisler situnlarda ya da stitunlarda bicimlendirilebilir. Proksiciller oran, aralik, sira ya da
spline 6lcekleme dlizeylerine gore tedavi edilebilir.

Varsayimlar. En az (i¢ degisken belirlenmeli. Boyutlarin sayisi, nesne sayisini eksi bir (eksi) sayisini
asamaz. Birden cok rasgele baslangig ile birlestirilmesi durumunda boyutluluk azaltma atlanir. Yalnizca bir
kaynak belirtilirse, tim modeller kimlik modeline esdegerdir; bu nedenle, ¢coziimleme varsayilan olarak
kimlik modeline ayarlanir.

figili yordamlar. Sayisal diizeydeki tiim degiskenleri 6lceklendirme, standart cok boyutlu dlcekleme
analizine karsilik gelir.
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Cok Boyutlu Olcekleme Elde Etmek icin

1.

3.

Menilerden sunlari segin:
Coziimle > Olcek > Cok Boyutlu Olcekleme (PROXSCAL) ...

Bu, Veri Bicimi iletisim kutusunu acar.

. Verilerinizin bigimini belirtin:

Veri Bicimi. Verilerinizin yakinlik 6lgtimlerinden olusup olusmadigini belirtin ya da verilerden
proksiciller olusturmak istediginizi belirtin.

Kaynak sayisi. Verileriniz ¢ok yakinsa, tek bir kaynaginiz mi, yoksa birden gok sayida yakinlik élgliniz
mu oldugunu belirtin.

Bir Kaynak. Tek bir prokmendi kaynagi varsa, veri kiimeninizin, stitunlarin karsisindaki bir matrise ya
da her bir yakinligin satirini ve siitununu tanimlamak igin iki ayri degiskeni olan tek bir siitunda bulunan
proksicillerle bicimlendirilip bigcimlendirilmeyecegini belirleyin.

« Proksiciller siitunlar arast bir matris iginde.. Yakinlik matrisi, nesnelerin sayisina esit bir sayida siitun
boyunca dagitilir. Bu, Kolonlar iletisim kutusunda Matrices 'teki Proximrities 'e gotirir.

 Proksimler tek bir siitunda bulunur. Yakinlik matrisi tek bir stituna ya da degiskene daraltilir. Her
hiicre icin satir ve siitun belirlenerek, iki ek degisken gereklidir. Bu, Bir Siitun iletisim kutusundaki
Proximince'lere yonelir.

Birden Cok Kaynak. Birden cok ek bilgi kaynagi varsa, veri kiimesinin sttunlar boyunca yigin
matrislerde, siitun basina tek bir kaynak iceren birden ¢ok siitunda ya da tek bir siitunda bulunan
proksicillerle bigimlendirilip bigimlendirilmeyecegini belirleyin.

« Situnlar, situnlar arasinda yigilt matrislerde yer aliyor. Yakinlik matrisleri, nesnelerin sayisina esit
sayida stun boyunca dagtilir ve bir sayinin izerinde, kaynak sayisi kadar olan nesne sayisina esit
sayida yigilmis bir sekilde birden yigilir. Bu, Kolonlar iletisim kutusunda Matrices 'teki Proximrities 'e
goturdr.

« proksimler siitunlar halinde, her siitun icin bir kaynak. Yakinlik matrisleri birden ¢ok siituna ya da
degiskenlere daraltilmis sekilde daraltilir. Her hiicre igin satir ve situn belirlenerek, iki ek degisken
gereklidir. Bu, Sutunlar iletisim kutusundaki Proximrities 'e yol agar.

 Proksimitler tek bir siituna yigilir. Yakinlik matrisleri tek bir situna ya da degiskene daraltilmis sekilde
daraltilir. Her bir hiicre igin satir, situn ve kaynagin belirlenmesi gereken (¢ ek degisken gereklidir.
Bu, Bir Stitun iletisim kutusundaki Proximince'lere yonelir.

Tanimla' yi tiklatin.

Sutunlardaki Proksidilerde Siitunlar

Veri Bigimi iletisim kutusunda bir kaynak ya da birden ¢ok kaynak igin matris veri modelinde proksiderleri
secerseniz, asagidaki islemi gerceklestirin:

1.

Uc ya da daha fazla ek degisken secin. (Listedeki degiskenlerin sirasinin, proksicillerin kolonlarinin
siralariyla eslestiginden emin olun.)

. Istege bagli olarak, proksimities degiskenlerinin sayisina esit bir agirliklar degiskeni secin. (agirliklarin

sirasinin agirladiklar proksicillerin sirasiyla eslestiginden emin olun.)

. Istege bagli olarak, birden cok kaynak varsa, bir kaynak degiskeni secin. (Her bir proksicildeki vaka

sayIsl, kaynak sayisinin carpma sayisi kadar olan degiskenlerin sayisina esit olmalidir.)

Buna ek olarak, cok boyutlu 6lcekleme icin bir model tanimlayabilir, ortak alana kisitlamalar
yerlestirebilir, yakinsama o6lgtlerini ayarlayabilir, kullanilacak ilk yapilandirmayi belirtebilir ve grafik ve
¢ikis secebilirsiniz.

Sutunlarda proksimler

Veri Bigimi iletisim kutusunda birden ¢ok kaynak igin birden ¢ok kolon modelini secerseniz, asagidaki
islemi gercgeklestirin:
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1. Iki ya da daha fazla ek degisken secin. (Her degiskenin ayri bir kaynaktan gelen proksicillerin matrisi
oldugu varsayilir.)

2. Her bir proksitities degiskeninde yer alan proksiderlerin satir konumlarini tanimlamak igin bir satir
degiskeni secin.

3. Her bir proksimitities degiskenine iliskin stitun konumlarini tanimlamak igin bir siitun degiskeni segin.
(Bir satir/sttun belirtiminin verilmedigi yakinlik matrisinin hiicreleri eksik olarak islenir.)

4. Istege bagli olarak, proksimities degiskenlerinin sayisina esit bir agirliklar degiskeni secin.

Buna ek olarak, cok boyutlu dlcekleme icin bir model tanimlayabilir, ortak alana kisitlamalar
yerlestirebilir, yakinsama 6l¢ltlerini ayarlayabilir, kullanilacak ilk yapilandirmayi belirtebilir ve grafik ve
cikis secebilirsiniz.

Bir Siitunda proksimler

Veri Bigimi iletisim kutusunda bir kaynak ya da birden ¢ok kaynak icin bir kolon modeli secerseniz,

asagidaki islemi gerceklestirin:

1. Bir proksiciller degiskeni segin. (t, proksicillerin bir veya daha fazla matrissi oldugu varsayilir.)

2. Proksimities degiskenindeki proksiderlere iliskin satir konumlarini tanimlamak icin bir satir degiskeni
secin.

3. Proksimities degiskeninde yer alan proksiderlere iliskin siitun konumlarini tanimlamak igin bir siitun
degiskeni secin.

4. Birden ¢ok kaynak varsa, bir kaynak degiskeni segin. (Her bir kaynak igin, satir/stitun belirtiminin
verilmedigi yakinlik matrisinin hiicreleri eksik olarak islenir.)

5. Istege bagli olarak, bir agirlik degiskeni secin.

Buna ek olarak, cok boyutlu 6lcekleme icin bir model tanimlayabilir, ortak alana kisitlamalar
yerlestirebilir, yakinsama o6lgitlerini ayarlayabilir, kullanilacak ilk yapilandirmayi belirtebilir ve grafik ve
cikis secebilirsiniz.

Verilerden Proksiderler Olustur

Data Format (Veri Bicimi) iletisim penceresindeki verilerden daha fazla bilgi yaratmayi secerseniz,

asagidaki islemi gerceklestirin:

1. Degiskenler arasinda uzakliklar olusturursaniz (Veri Olustur iletisim kutusundan Olgiim Olustur iletisim
kutusundan bakin) en az li¢ degisken secin. Bu degiskenler, yakinlik matrisini (ya da birden ¢ok kaynak
varsa matrisleri) yaratmak i¢in kullanilir. Durumlar arasinda mesafeler olusturursaniz, yalnizca bir
degiskene gerek vardir.

2. Birden ¢ok kaynak varsa, bir kaynak degiskeni segin.
3. Istege bagli olarak, proksiderleri olusturmak icin bir 8lcii secin.

Buna ek olarak, cok boyutlu élcekleme icin bir model tanimlayabilir, ortak alana kisitlamalar
yerlestirebilir, yakinsama 6l¢ltlerini ayarlayabilir, kullanilacak ilk yapilandirmayi belirtebilir ve grafik ve
cikis secebilirsiniz.

Veriden Olcii Olustur

Cok boyutlu 6lcekleme, olcekleme ¢ozimui olusturmak icin benzerlik verilerini kullanir. Verileriniz cok
degiskenli verilerse (6lclilen degiskenlerin degerleri), cok boyutlu bir lgekleme ¢dziimiini hesaplamak
icin benzerlige dayali veriler olusturmaniz gerekir. Verilerinizden ayrima benzerligi 6l¢limleri yaratma
ayrintilarini belirtebilirsiniz.

Olciim. Coziimlemeniz icin benzersizlik 6lciisiiniin belirtilmesini saglar. Veri tipinize karsilik gelen Olcii
grubundan bir alternatif segin ve daha sonra, agilan listeden ilgili 6lcu tipine karsilik gelen dlglimlerden
birini secin. Kullanilabilecek secenekler sunlardir:
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+ Aralik. Euclidean mesafesi, Squared Euclidean mesafesi, Chebychev, Block, Minkowski, ya da
Ozellestirilmis.

- Sayimlar. Ki-kare 6l¢usi ya da Phi kare 6lgiisd.

« ikili. Euclidean mesafesi, Squared Euclidean mesafe, Boyut farki, Pattern farki, Fark ya da Lance ve
Williams.

Mesafe Matrisi olusturun. Analiz birimini segmenize olanak tanir. Alternatifler degiskenler ya da davalar
arasinda.

Degerleri Doniistiirme. Bazi durumlarda (6rnegin, degiskenlerin gok farkli 6lceklerde 6lgiilmesi gibi),
degerleri hesaplamadan 6nce degerleri standartlastirmak istersiniz (ikili veriler icin gecerli degildir).
Standartlastirma acilan listesinden bir standardizasyon yontemi segin (standardizasyon gerekmiyorsa,
Yoksecenegini belirleyin).

Cok Boyutlu Olcekleme Modeli Tanimlayin

Model iletisim kutusu, bir 6lcekleme modeli, minimum ve maksimum boyut sayisini, yakinlik matrisinin
yapisini, proksicillerde kullanilacak donisimi ve proksicillerin kaynak (izerinde ayri ayri veya kosulsuz
olarak donustirilip dondstirilmeyecegini belirtmenizi saglar.

Olcekleme Modeli. Asagidaki secenekler arasindan secim yapin:

« Kimlik. Tim kaynaklar ayni yapilandirmaya sahiptir.

« Agirlikli Euclidean. Bu model, tek bir fark modelidir. Her kaynak, ortak alanin her boyutunda farkli bir
sekilde agirlikli oldugu ayri bir alana sahiptir.

 Genellestirilmis Euclidean. Bu model, tek bir fark modelidir. Her kaynagin, ortak alanin dénlismesine
esit olan tek bir alani vardir ve ardindan boyutlarin diferansiyel agirliklandirmasini izler.

« Azaltilmis derece. Bu model, tek tek alanin sirasini belirleyebileceginiz, genellestirilmis bir Euclidean
modelidir. 1 'den blylik ya da 1 'e esit ve boyut sayisi list sinirindan kiiclk bir sira belirtmelisiniz.

Sekil. Yakinlik matrisinin alt Gg¢gen kismindan ya da Ust tiggen kismindan proksisyonlarin alinip
alinmayacagini belirtin. Tam matrisin kullanilacagini, bu durumda Ust G¢gen kisminin agirlikli toplami
ve alt tggen kisminin analiz edilecegini belirtebilirsiniz. Her durumda, yalnizca belirtilen parcalar
kullanilabilse de, kosegen de dahil olmak tizere, tam matriks belirtilmelidir.

Proksiderler. Yakinlik matrisinizin benzerlik ya da benzersizlik élger igerip icermedigini belirtin.
Yakinlik Doniistiirmeleri. Asagidaki secenekler arasindan segim yapin:

« Oran. Dondstirilen proksiciller orijinal proksicillerle orantilidir. Buna sadece pozitif deger verilen
proksiciller igin izin verilir.

« Aralik. Donustirilen proksiciller orijinal proksidelerle orantilidir, arti bir kesisme terimi. Kesisme, tim
donisturilen proksicillerin pozitif olmasini saglar.

- Sira sayisi. Donstirilen proksiciller, orijinal proksicillerle ayni diizene sahiptir. Bagli proksicillerin bagli
tutulmali mi, yoksa baglanmasina izin verilmeli mi diye belirtiyorsun.

- Spline. Donisturilen proksiciller, orijinal proksicillerin, plirlizsiiz, azalmasiz bir polinom déntstmleridir.
Polinom dereceleri ve i¢ diglim sayisini belirtiyorsunuz.

Doniisiimleri Uygula. Her bir kaynaktaki yalnizca proksiderlerin birbiriyle karsilastirilip
karsilastirilmayacagini ya da karsilastirmalarin kaynak (izerinde kosulsuz olup olmadigini belirtin.

Boyutlar. Varsayilan olarak, bir ¢éziim iki boyutta hesaplanir (Alt Sinir = 2, Ust Sinir = 2). En az bir tamsay!
ve en ¢ok 1 ile nesne sayisi eksi 1 olarak secilir (alt sinir degeri Ust sinirdan kiiglik ya da ona esit oldugu
slirece). Yordam, bir ¢6ziimi maksimum boyutlarda hesaplar ve daha sonra en diisiik boyuta ulasincaya
kadar adimlardaki boyutluluk oranini azaltir.

Cok Boyutlu Olcekleme Kisitlamalari
Kisitlamalar iletisim kutusu, sinirlamalara ortak alana yerlestirmenize olanak tanir.

Ortak Bosluk ile ilgili kisitlamalar. istediginiz kisitlamanin tipini belirtin.
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 Kisitlama yok. Ortak alana hicbir kisitlama konmaz.

- Bazi koordinatlar diizeltti. Secilen ilk degisken, birinci boyuttaki nesnelerin koordinatlarini igerir, ikinci
degisken ikinci boyuttaki koordinatlara karsilik gelir ve bu sekilde devam eder. Eksik bir deger, bir
boyuttaki bir koordinatin serbest oldugunu gosterir. Secilen degisken sayisi, istenen boyut sayisi list
sinirina esit olmalidir.

« Bagimsiz degiskenlerin dogrusal birlesimi. Ortak alan, secilen degiskenlerin dogrusal bir birlesimiyle
sinirlandirilmistir.

Kisitlama Degiskenleri. Ortak alanla ilgili kisitlamalari tanimlayan degiskenleri segin. Dogrusal bir
birlesim belirtdiyseniz, kisitlama degiskenleri icin bir aralik, nominal, sira ya da spline donlstiirme
belirtiyorsunuz. Her iki durumda da, her bir degiskene iliskin vaka sayisinin nesne sayisina esit olmasi
gerekir.

Cok Boyutlu Olcekleme Secenekleri

Secenekler iletisim kutusu, baslangic yapilandirma stilini segmenize, yineleme ve yakinsama ol¢itlerini
belirtmenize ve standart ya da rahat giincellemeler segmenize olanak tanir.

Ik Yapilandirma. Asagidaki alternatiflerden birini segin:

- Tek yonlii. Nesneler, boyut (st siniriicinde birbirlerinden ayni uzakliga yerlestirilir. Bu ylksek boyutlu
yapilandirmayi iyilestirmek igin bir yineleme alinir; bunu, Model iletisim kutusunda belirttiginiz boyut
sayisi Ust sinirina sahip ilk yapilandirmayi elde etmek igin bir boyut azaltma islemi takip eder.

- Torgerson. ilk yapilandirma olarak klasik bir dlcekleme ¢éziimii kullanilir.
- Tek rasgele baslangic. Bir yapilandirma rasgele seciliyor.

- Birden cok rasgele baslama. Birden cok yapilandirma rasgele secilir ve en diisiik normallestirilmis ham
stresi olan yapilandirma ilk yapilandirma olarak kullanilir.

« Ozel. Kendi ilk yapilandirmanizin koordinatlarini iceren degiskenleri seciniz. Secilen degisken sayis,
belirtilen boyut sayisi Ust sinirina esit olmalidir; birinci degisken 1. boyuttaki koordinatlara karsilik gelen
ilk degiskenle, 2. boyuttaki koordinatlara karsilik gelen ikinci degisken, vb. Her degiskendeki vaka sayisi
nesne sayisina esit olmalidir.

Yineleme Olgiitleri. Yineleme 6lciitii degerlerini belirtin.

- Stres yakinlagmasi. Art arda normallestirilmis ham stres degerlerindeki fark burada belirtilen sayidan
az oldugunda, algoritma, 0.0 ile 1.0 arasinda yalan séylemek zorunda oldugu zaman yinelenmeyi
durduracaktir.

« Minimum stres. Normallestirilmis ham stresi, burada belirtilen sayinin altina diistiglinde, 0.0 ile 1.0
arasinda bir yalan olmasi gereken algoritma durdurulacak.

« Yineleme sayisi iist siniri. Yukaridaki 6lcltlerden biri karsilanmadikga, algoritma belirtilen yineleme
sayisini gergeklestirir.

- Rahat giincellemeleri kullanin. Gevsek giincellemeler, algoritmayi hizlandirir; bu glincellemeler, kimlik
modeli disindaki modellerle ya da kisitlamalarla birlikte kullanilamaz.

Cok Boyutlu Olcekleme Grafikleri, Siiriim 1

Grafiklerin iletisim kutusu, hangi grafiklerin Uretilecegini belirtmenize olanak tanir. Bu konuda, Sttunlarin
veri bicimindeki Proximideriler varsa, Plots iletisim kutusu aciklanmaktadir. Tek tek alan agirliklari,
Ozgiin ve déniistiiriilen proksiderlerve Déniistiiriilen proksiciller ve mesafeler cizimlerinde, cizilenin
uretilmesi gereken kaynaklari belirtiyorsunuz. Kullanilabilir kaynaklar listesi, ana iletisim kutusundaki
proksicilities degiskenlerinin listesidir.

Stres. Bir cizim, boyutlara karsi normallestirilmis ham stresi Giretmektedir. Bu ¢izim yalnizca boyut sayisi
Ust sinirt minimum boyuttan blylkse Uretilir.

Ortak alan. Ortak alanin koordinatlarindan olusan bir dagilim matrisi gériintilenir.

Tek tek alanlar. Her kaynak icin, tek tek bosluklarin koordinatlar dagilim matrislerinde gériintilenir. Bu
yalnizca, Model iletisim kutusunda tek tek fark modellerinden biri belirtilirse olanaklidir.
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Tek tek alan agirliklari. Dagilim grafigi, tek tek alan agirliklar Gretmektedir. Bu yalnizca, Model iletisim
kutusunda tek tek fark modellerinden biri belirtilirse olanaklidir. Agirlikli Euclidean modeli igin agirliklar,
her eksende bir boyut olan, grafiklerde yazdirilir. Genellestirilmis Euclidean modeli igin, boyut basina bir
cizim Uretilir ve bu boyutun hem rotasyonu hem de agirliklandirilirligr gosterir. Azaltilmis sira modeli,
genellestirilmis Euclidean modeliyle ayni grafigi Uretir, ancak tek tek alanlar i¢in boyut sayisini azaltir.

Ozgiin ve déniistiiriilen proksiciller. Komplolar, déniistiiriilen proksicillere karsi orijinal proksicillerden
meydana gelir.

Doniistiiriilen proksimler ve mesafeler. Doniistirilen proksiciller, mesafelere karsi gizilmis.
Doniistiiriilmiis bagimsiz degiskenler. Bagimsiz degiskenler icin doniisim grafikleri Gretilir.

Degisken ve boyut ilintileri. Bagimsiz degiskenler ile ortak alanin boyutlari arasindaki bir korelass grafigi
goruntilenir.

Cok Boyutlu Olcekleme Grafikleri, Siiriim 2

Grafiklerin iletisim kutusu, hangi grafiklerin Uretilecegini belirtmenize olanak tanir. Bu konuda, veri
biciminiz slitunlardaki Proximomities 'den baska bir seyse, Plots iletisim kutusu aciklanmaktadir. Tek

tek alan agirtiklari, Ozgiin ve doniistiiriilen proksiderlerve Déniistiiriilen proksiciller ve mesafeler
cizimlerinde, gizilenin Uretilmesi gereken kaynaklari belirtiyorsunuz. Girilen kaynak numaralar, ana iletisim
kutusunda belirtilen kaynak degiskeninin degerleri olmalidir ve 1 ile kaynak sayisi arasinda bir deger
olmalidir.

Cok Boyutlu Olcekleme Cikisi

Gikis iletisim kutusu, goriintiilenen ¢ikis miktarini denetlemenizi ve bazi dosyalari ayri dosyalara
saklamanizi saglar.

Goriintii birimi. Goriintllemek igin asagidaki 6gelerden birini ya da birkagini segin:

« Ortak alan koordinatlari. Ortak alanin koordinatlarini gériintdiler.

- Tek tek alan koordinatlari. Tek tek alanlarin koordinatlari, yalnizca model kimlik modeli degilse
gorlntilenir.

« Tek tek alan agirliklarn. Tek tek ayri alan agirliklarini, tek tek fark modellerinden biri belirtilirse
gortntiler. Modele bagli olarak, bosluk agirliklari, dondiirme agirliklari ve boyut agirliklari icinde
ayristirilir ve bunlar da gorintulenir.

- Mesafeler. Yapilandirmadaki nesneler arasindaki mesafeleri gériintiiler.

« Doniistiiriilen proksiciller. Yapilandirmadaki nesneler arasindaki donusttiriilen proksimiteleri
gortntiler.

- Giris verileri. Ozgiin proksiderleri ve varsa veri agirliklarini, ilk yapilandirmayi ve bagimsiz degiskenlerin
sabit koordinatlarini igerir.

- Rasgele icin stres baslar. Her rasgele baslangic icin rasgele sayl tohumunu ve normallestirilmis ham
stres degerini gortintuler.

« Yineleme gecmisi. Ana algoritmanin yinelemelerinin gegmisini gériintiler.

- Birden cok stres dl¢iimii. Farkli stres degerleri gorlintiler. Cizelge, normallestirilmis ham stresi, Stress-
I, Stres-II, S-Stress, Dispersion Ased for (DAF) ve Tucker 'In Congruence 'In (Congruence) Coxering of
Congruence degerlerini igerir.

- Stres ayristirmayi. Nesne basina ortalama ve kaynak basina ortalama dahil olmak tizere, son
normallestirilmis ham stresi ayristiran bir nesneyi ve kaynaklari gértntler.

« Doniistiiriilmiis bagimsiz degiskenler. Dogrusal bir birlesim kisitlamasi segildiyse, donistiiriilen
bagimsiz degiskenler ve karsilik gelen regresyon agirliklari gériintilenir.

 Degisken ve boyut ilintileri. Dogrusal bir birlesim kisitlamasi segildiyse, bagimsiz degiskenler ile ortak
alanin boyutlari arasindaki ilintilendirmeler gérintilenir.
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Yeni Dosyaya Sakla. Ortak alan koordinatlarini, tek tek alan agirliklarini, mesafeleri, dondstirilen
yakinliklari ve donisturulen bagimsiz degiskenleri IBM SPSS Statistics veri dosyalarini birbirinden ayirmak
icin kaydedebilirsiniz.

PROXSCAL Komutu Ek Ozellikleri

Secimlerinizi bir s6zdizimi penceresine yapistirip sonuctaki PROXSCAL komut sézdizimini
dizenleyebilirseniz, cok boyutlu 6lgekleme ¢éziimlemenizi 6zellestirebilirsiniz. Komut s6zdizimi dili,
asagidaki ozellikleri de saglar:

« Donlistmler ve yeniden boyutlandirma grafikleri igin ayri degisken listeleri belirtin (PLOT altkomutuyla).

 Tek tek alan agirliklari, donistiirmeler ve artiklar grafigi ( PLOT altkomutuyla) icin ayri kaynak listeleri
belirleyin.

« Goriintlilenecek bagimsiz degisken donlistiirme gizimlerinden (PLOT altkomutuyla) bir altkiime belirtin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Cok Boyutlu Kaldirma (PREFSCAL)

Gok Boyutlu Katlama kaldirma yordamy, iki nesne kiimesi arasindaki iliskileri gérsel olarak incelemenize
olanak saglayan yaygin bir niceliksel élcek bulmayi dener.

Ornekler. 21 sahsin tercih sirasina gére 15 kahvalti kalemini, 1 ila 15 ' i siralamayi sordular. Cok

boyutlu ¢cdzmeyi kullanarak, bireylerin kahvalti maddeleri arasinda iki ana yol arasinda ayrim yapabildigini
saptayabilirsiniz: yumusak ve sert biikiler arasinda, ve sismanlatici ile sismanlatici olmayan 6geler
arasinda.

Diger bir secenek olarak, 1 = "dogru degil "ile 6 = "¢ok dogru" arasinda degisen 6 puanlik bir dlcekte 10
Oznitelik Gzerinde bir grup sirict, 10 6znitelik Gzerinde 26 model daha derecelendirmesini istediniz. "
Bireyler lzerinde ortalama olarak degerler benzerlik olarak alinir. Cok Boyutlu Katlamayi Kullanma, benzer
modellerin kiimelenmeleri ve bunlarin en yakindan iliskili olduklari 6znitelikleri icerir.

Istatistikler ve gizimler. Cok Boyutlu Katlama yordami, bir yineleme ge¢misi, stres énlemleri, stres
ayristirma, ortak alanin koordinatlari, son yapilandirma icinde nesne mesafeleri, tek tek alan agirliklar, tek
tek bosluklar, donustirilen proktimiteler, stres grafikleri, ortak alan dagilim grafikleri, tek tek alan agirlig
dagilim grafikleri, tek tek bosluklar, dagilim grafikleri ve Shepard artiklari grafigi Giretebilir.

Gok Boyutlu Veri Katlamasiz Veri Noktalari

Veri. Veriler, dikdoértgen yakinlik matrisleri bigciminde saglanir. Her bir slitun ayri bir siitun nesnesi olarak
kabul edilir. Bir yakinlik matrisinin her satiri, ayri bir satir nesnesi olarak kabul edilir. Birden fazla ek bilgi
kaynagi oldugunda, matrisler yiginlanir.

Varsayimlar. En az iki degisken belirlenmeli. C6zimdeki boyutlarin sayisi, nesnenin eksi bir sayisini
gecemez. Yalnizca bir kaynak belirtilirse, tiim modeller kimlik modeline esdegerdir; bu nedenle,
¢Oziimleme varsayilan olarak kimlik modeline ayarlanir.

Gok Boyutlu Bir Katlama Elde Etmek Igin
1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Olcek > Cok Boyutlu Acilamaz (PREFSCAL) ...

2. Dikdortgen yakinlik matrisinde kolonlari tanimlayan iki ya da daha fazla degisken segin. Her degisken
ayri bir kolon nesnesini gosterir.

3. Istege bagli olarak, siitun nesne degiskenlerinin sayisina esit bir agirliklar degiskeni secin. Agirliklar
degiskenlerinin sirasi, agirladiklari situn nesnelerinin sirasiyla eslesmelidir.

4. Istege bagli olarak, bir satir degiskeni secin. Cikista satir nesnelerini etiketlemek icin bu degiskenin
degerleri (ya da deger etiketleri) kullanilir.

5. Birden ¢ok kaynak varsa, istege bagli olarak bir kaynak degiskeni secin. Veri dosyasindaki vaka sayis|,
kaynak sayisinin kag kez satir nesne sayisina esit olmasi gerektigini ifade eder.
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Buna ek olarak, cok boyutlu katlama icin bir model tanimlayabilir, ortak alana kisitlamalar yerlestirebilir,
yakinsama olgutlerini ayarlayabilir, kullanilacak ilk yapilandirmayi belirleyebilir ve grafik ve gikis
secebilirsiniz.

Cok Boyutlu Bir Katlama Modeli Tanimlanmasi

Model iletisim kutusu, bir 6lgekleme modeli belirtmenizi, minimum ve maksimum boyut sayisini, yakinlik
matrisinin yapisini, proksicillerde kullanilacak donisim ve proksicillerin satir Gizerinde, kaynak Gizerine
kosullu ya da kaynak tzerinde kosulsuz olarak dontsturilip donustirilmeyecegini belirtmenizi saglar.

Olcekleme Modeli. Asagidaki secenekler arasindan secim yapin:

« Kimlik. Tim kaynaklar ayni yapilandirmaya sahiptir.

« Agirlikli Euclidean. Bu model, tek bir fark modelidir. Her kaynak, ortak alanin her boyutunda farkli bir
sekilde agirlikli oldugu ayri bir alana sahiptir.

 Genellestirilmis Euclidean. Bu model, tek bir fark modelidir. Her kaynagin, ortak alanin déniismesine
esit olan tek bir alani vardir ve ardindan boyutlarin diferansiyel agirliklandirmasini izler.

Proksiderler. Yakinlik matrisinizin benzerlik ya da benzersizlik élger igerip icermedigini belirtin.

Boyutlar. Varsayilan olarak, bir ¢c6ziim iki boyutta hesaplanir (Alt Sinir = 2, Ust Sinir = 2). Alt sinir degeri
Ust sinirdan kiiglik ya da bu degere esit oldugu siirece, bir tamsayi alt siniri ve 1 'den maksimum nesne
sayisi eksi 1 'e kadar olan Ust sinir degerini secgebilirsiniz. Yordam, bir ¢ozimi boyut ist siniminda
hesaplar ve en diisiik degerine ulasilincaya kadar adimlardaki boyutlulugu azaltir.

Yakinlik Doniistiirmeleri. Asagidaki secenekler arasindan segim yapin:

« Yok. Proksimler dénistiiriilmez. Istege bagli olarak Icerme engelini eklesecenegini belirleyebilirsiniz.
Bu durumda, proksiciller sabit bir terim tarafindan kaydirilabilir.

« Dogrusal. Donlstiriilen proksiciller orijinal proksicillerle orantilidir; yani, doniisim fonksiyonu bir
egimi tahmin eder ve kesisme 0 'da sabitlenir. Buna oransal déniisiim de denir. istege bagli olarak
icerme engelini eklesecenegini belirleyebilirsiniz. Bu durumda, proksiciller sabit bir terim tarafindan da
kaydirilabilir. Bu, aralik déntsim olarak da adlandirilir.

- Spline. Dondstlrilen proksiciller, orijinal proksicillerin, piirlizsiiz, azalmasiz bir polinom dondstimleridir.
Polinom dereceleri ve i¢ diigiim sayisini belirleyebilirsiniz. istege bagli olarak icerme engelini
eklesecgenegini belirleyebilirsiniz. Bu durumda, proksiciller sabit bir terim tarafindan da kaydirlabilir.

- Piiriizsiiz. DonUsturilen proksiciller, daha sonraki degerler arasindaki farklari hesaba katan bir
kisitlama da dahil olmak lizere orijinal proksicillerle ayni diizene sahiptir. Sonug, "sorunsuz bir sira"
dondsimadir. Bagli proksicillerin bagli tutulmali mi, yoksa baglanmasina izin verilip verilmeyecegini
belirleyebilirsiniz.

- Sira sayisi. Donlsturilen proksiciller, orijinal proksicillerle ayni diizene sahiptir. Bagli proksicillerin bagli
tutulmali mi, yoksa baglanmasina izin verilip verilmeyecegini belirleyebilirsiniz.

Doniisiimleri Uygula. Her bir satirdaki yalnizca proksimlerin birbiriyle karsilastirilip karsilastirilmayacagini
ya da her kaynak igindeki yalnizca proksicillerin birbiriyle karsilastirilip karsilastirilmayacagini ya da
karsilastirmalarin satir ya da kaynakta kosulsuz oldugunu belirtir; yani, dontstimler satir basina, kaynak
basina ya da tim proksicillerde ayni anda gerceklestirilip gergeklestirilmeyecektir.

Cok Boyutlu Katlama Kisitlamalari
Kisitlamalar iletisim kutusu, sinirlamalara ortak alana yerlestirmenize olanak tanir.

Ortak Bosluk ile ilgili kisitlamalar. Ortak alanda satir ve/ya da kolon nesnelerinin koordinatlarini
dizeltmeyi secebilirsiniz.

Satir/Siitun Kisitlamasi Degiskenleri. Kisitlamalari iceren dosyayi segin ve ortak alanla ilgili kisitlamalari
tanimlayan degiskenleri segin. Secilen ilk degisken, birinci boyuttaki nesnelerin koordinatlarini igerir,
ikinci degisken ikinci boyuttaki koordinatlara karsilik gelir ve bu sekilde devam eder. Eksik bir deger,

bir boyuttaki bir koordinatin serbest oldugunu gosterir. Secilen degisken sayisi, istenen boyut sayisi tst
sinirina esit olmalidir. Her degiskene iliskin vaka sayisi nesne sayisina esit olmalidir.
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Cok Boyutlu Katlama Secenekleri

Secenekler iletisim kutusu, ilk yapilandirma stilini segmenize, yineleme ve yakinsama élc¢itlerini
belirtmenize ve stres icin ceza terimini ayarlamaniza olanak tanir.

flk Yapilandirma. Asagidaki alternatiflerden birini secin:

« Klasik. Dikdortgen yakinlik matrisi, tam simetrik MDS matrisinin bloklari (satirlar ve stitunlar arasindaki
degerler) takviyeye ek olarak eklemede kullanilir. Tam matris olusturulduktan sonra, ilk yapilandirma
olarak klasik bir 6lgekleme ¢ozimu kullanilir. Kenar bloklari, Giggen esitsizligi ya da Spearman mesafeleri
kullanilarak acilabilir bir sekilde doldurulabilir.

« Ross-Cliff. Ross-Cliff, ¢ift merkezli ve karesi yakinligi matrisinde tek bir deger ayristirmayi, satir ve stitun
nesneleri igin basglangi¢ degerleri olarak kullanir.

- Yazigmalar. Yazisma baslangici, satir ve stitun puanlarinin simetrik normallestirmesi ile ters veri
(benzerlikler yerine benzerlikler) Gizerinde yapilan bir yazisma analizinin sonuclarini kullanir.

 Centroidler. Yordam, bir egenvalue ayristirmayi kullanarak yapilanistaki satir nesnelerini
konumlandirarak baslar. Daha sonra, kolon nesneleri belirlenen seceneklerin centroid diizeyinde
konumlandirilir. Segenek sayisi igin, 1 ile proksiciliy degiskenlerinin sayisi arasinda pozitif bir tamsayi
belirtin.

- Birden cok rasgele baslama. Coziimler rasgele secilmis birkac ilk yapilandirma icin hesaplaniyor ve en
distk penalize edilen stresi olan en iyi ¢6ziim olarak gosteriliyor.

- Ozel. Kendi ilk yapilandirmanizin koordinatlarini iceren degiskenleri secebilirsiniz. Secilen degisken
sayisl, belirtilen boyut sayisi st sinirina esit olmalidir; birinci degisken 1. boyuttaki koordinatlara karsilik
gelen ilk degiskenle, 2. boyuttaki koordinatlara karsilik gelen ikinci degisken, vb. Her degiskendeki
vaka sayisl, birlesik satir ve siitun nesneleri sayisina esit olmalidir. Satir ve stitun koordinatlari satir
koordinatlarinin ardindan sttun koordinatlariyla birlikte yigilmalidir.

Yineleme Olgiitleri. Yineleme &lciitii degerlerini belirtin.

- Stres yakinlagsmasi. Arka arkaya penilestirilmis stres degerlerindeki goreli fark, burada belirtilen
sayidan az oldugunda, algoritma, eksi olmayan bir deger olmasi gereken algoritmayi durduracaktir.

« Minimum stres. Temel stres burada belirtilen sayinin altina diistiiglinde, negatif olmayan bir algoritma
durduracaktir.

« Yineleme sayisi list siniri. Algoritma yukaridaki élclitlerden biri karsilanmazsa, algoritma burada
belirtilen yineleme sayisini gerceklestirir.

Ceza Siiresi. Algoritma, Kruskal 'In Stress-I irlintine esit uygun bir 6l¢ii ve donistirilen proksiciligin
varyasyon katsayisina dayanan bir ceza terimini en aza indirgemeye calisir. Bu kontroller, ceza siiresinin
kalinligini ve araligini ayarlamaniza olanak saglar.

« Kalinlik. Gli¢ parametresinin daha kiiglik degeri, penaltiyl daha da gliclendirir. 0.0 ile 1.0 arasinda bir
deger belirtin.

« Aralik. Bu parametre, penaltinin etkin hale geldigi ani ayarlar. 0.0 olarak ayarlanirsa, ceza devre disidir.
Degerin artirilmasi, algoritmanin dondsturiilen proksiciller arasinda daha fazla varyasyon ile bir ¢éziim
aramasina neden olur. Negatif olmayan bir deger belirtin.

Cok Boyutlu Katlamasiz Grafikler
Grafiklerin iletisim kutusu, hangi grafiklerin Uretilecegini belirtmenize olanak tanir.
Cizimler. Asagidaki cizimler kullanilabilir:

- Birden ¢ok baslangic. Hem stresi hem de penaltiyi gosteren bir yigin histogram penilestirilmis
histogrami gorintiler.

« ilk ortak alan. ilk ortak alanin koordinatlarina iliskin bir dagilim grafigi goriintiiler.

- Boyut basina stres. Boyutsal strese karsi bir lineplot salgilanmis stres Uretir. Bu ¢izim yalnizca boyut
sayisi Ust sinirt minimum boyuttan blylikse Uretilir.

« Son ortak alan. Ortak alanin koordinatlarindan olusan bir dagilim matrisi gértntulenir.
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« Yer agirliklari. Dagilim grafigi, tek tek alan agirliklari Gretmektedir. Bu yalnizca, Model iletigim
kutusunda tek tek fark modellerinden biri belirtilirse olanaklidir. Agirlikli Euclidean modeli igin, tim
kaynaklarin agirliklari bir cizimde, her eksende tek bir boyutla gortintilenir. Genellestirilmis Euclidean
modeli icin, boyut basina bir gizim Uretilir ve her kaynak icin bu boyutun hem rotasyonu hem de
agirliklandinlirigr gosterir.

- Tek tek alanlar. Her bir kaynagin ayri ayri alaninin koordinatlarinin bir dagilim matrisi gériintilenir. Bu
yalnizca, Model iletisim kutusunda tek tek fark modellerinden biri belirtilirse olanaklidir.

« Doniistiirme grafigi. Bir dagilim grafigi, donistirilen proksicillere karsi orijinal proksiciliklerden
meydana gelir. Donlstiirmelerin nasil uygulanana bagli olarak, her bir satira ya da kaynaga ayri bir
renk atanir. Kosulsuz bir doniisiim tek bir renk Uretir.

« Shepard grafikleri. Orijinal proksiciller, hem degisime hem de mesafelere karsi. Mesafeler, noktalarla
belirtilir ve donustirilen proksimler bir gizgile belirtilir. Donlstirmelerin nasil uygulandigini bagli olarak,
her bir satir ya da kaynak igin ayri bir gizgi Gretilir. Kosulsuz bir dontsim tek bir gizgi olusturur.

« Boyutlarin dagilim grafigi. Donistirilen proksicillerin dagilim grafigi, mesafelere gore goriintiilenir.
Birden ¢cok kaynak belirtilirse, her kaynaga ayri bir renk atanir.

« Artilar grafigi cizilir. Donistirilen proksicillerin dagilim grafigi (donistirilen proksiderler eksi
mesafeler) ile karsilastirilir. Birden ¢ok kaynak belirtilirse, her kaynaga ayri bir renk atanir.

Satir Nesnesi Stilleri. Bunlar, cizimlerdeki satir nesnelerinin gértintiilenmesini daha fazla denetlemenizi
saglar. Istege bagli renkler degiskeninin degerleri, tim renkler arasinda gegis yapmak icin kullanilir. Istege
bagli isaretciler degiskeni degerleri, tim olasi isaretciler arasinda gecis yapmak igin kullanilir.

Kaynak Grafikleri. Tek alanlar, Sigayan dagilim grafigive Artiklar grafigi ciziliricin ve donlstirmeler
kaynak tarafindan uygulanirsa, Dontisiim grafikleri ve Shepard grafikleriicin, cizimlerin Gretilmesi
gereken kaynaklari belirtebilirsiniz. Girilen kaynak numaralar, ana iletisim kutusunda belirtilen kaynak
degiskeninin degerleri olmalidir ve 1 ile kaynak sayisi arasinda bir deger olmalidir.

Satir Grafikleri. Donlsimler satir temelinde uygulanirsa, Doniigsiim grafikleri ve Shepard grafikleriicin,
cizimlerin Uretilmesi gereken satiri belirtebilirsiniz. Girilen satir numaralar 1 ile satir sayisi arasinda bir
deger olmalidir.

Cok Boyutlu Katlanmamis Cikis

Gikis iletisim kutusu, gértntiilenen ¢ikis miktarini denetlemenizi ve bazi dosyalari ayri dosyalara
saklamanizi saglar.

Goriintii birimi. Asagidaki gorlintl icin asagidakilerden birini ya da birkagini segin:

- Giris verileri. Ozgiin proksiderleri ve varsa veri agirliklarini, ilk yapilandirmayi ve sabit koordinatlari
igerir.

- Birden cok baslangic. Her bir rasgele baslangica iliskin rasgele sayl tohumunu ve penilestirilmis stres
degerini gortintuler.

- Baglangig verileri. Ilk ortak alanin koordinatlarini gériintiiler.

- Yineleme gec¢misi. Ana algoritmanin yinelemelerinin ge¢misini gériintiler.

« Olgiimleri sigdir. Farkli 6lciimleri goriintiiler. Tabloda ok sayida iyilik, uygun, uyumsuz, korelasyon,
varyasyon ve non-dejeneracy olmayan énlemler yer aliyor.

« Stres ayristirmayi. Satir, situn ve kaynak araglari ve standart sapmalar dahil olmak lizere, son stresin
bir nesneyi, satirlari ve kaynaklari ayristirmayi gériinttler.

- Doniistiiriilen proksiciller. Donisturilen proksimiteleri goriintiler.
- Son ortak alan. Ortak alanin koordinatlarini gorintiler.

« Yer agirliklari. Tek tek alan agirliklarini gorlntiler. Bu secenek yalnizca, tek tek fark modellerinden biri
belirtilirse kullanilabilir. Modele bagli olarak, bosluk agirliklari, dondiirme agirliklari ve boyut agirliklari
icinde ayristinlir ve bunlar da gérintdlenir.

- Tek tek alanlar. Tek tek bosluklarin koordinatlari gériintilenir. Bu segenek yalnizca, tek tek fark
modellerinden biri belirtilirse kullanilabilir.
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- Dar olarak ayarlanmis mesafeler. Yapilandirmadaki nesneler arasindaki mesafeleri gortintiiler.

Yeni Dosyaya Sakla. IBM SPSS Statistics veri dosyalarini ayirmak icin ortak alan koordinatlarini, tek tek
alan agirliklarini, mesafeleri ve donustirilen proksicilleri kaydedebilirsiniz.

PREFSCAL Komutu Ek Ozellikleri

Secimlerinizi bir s6zdizimi penceresine yapistirip sonuctaki PREFSCAL komut sézdizimini
diizenlediginizde, Multixlementions ¢oziimlemelerinin ¢cok boyutlu olarak ortaya ¢ikan ¢éziimlemesini
Ozellestirebilirsiniz. Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Tek tek alanlar igin birden gok kaynak listesi belirtin; birden ¢cok kaynak kullanilabilir oldugunda ( PLOT
altkomutuyla), Donlistiirme grafigi ve Shepard grafikleri icin, Matris kosullu dénlisiimleri igin ve Matris
kosullu donustirmeleri durumunda, birden ¢ok kaynak listesi belirtin.

« Satir kosullu dondstiirmeleri (PLOT altkomutuyla birlikte) icin, Donistirme grafikleri ve Shepard
grafikleri icin birden ¢ok satir listesi belirtin.

« Satir taniticisi degiskeni ( INPUT altkomutuyla birlikte) yerine bir satir sayisi belirtin.
« Kaynak taniticisi degiskeni ( INPUT altkomutuyla birlikte) yerine bir kaynak sayisi belirtin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.
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Ozel Notlar

Bu bilgiler, ABD'de kullanima sunulan Urinler ve hizmetler igin gelistirilmistir. IBM bu bilgileri bagska
dillerde kullanima sunabilir. Ancak, bu bilgilere erisebilmek icin, Griiniin ya da Griin sGriiminiin o dildeki
bir kopyasina sahip olmaniz gerekebilir.

IBM, bu belgede s6zU edilen Uriin, hizmet ya da 6zellikleri diger tilkelerde kullanima sunmayabilir.
Bulundugunuz yerde kullanima sunulan iriin ve hizmetleri yerel IBM miisteri temsilcisinden ya da ¢dziim
ortagindan 6grenebilirsiniz. Bir IBM (riin, program ya da hizmetine gonderme yapilmasi, acik ya da

ortiik olarak, yalnizca o IBM (riin{, programi ya da hizmetinin kullanilabilecegini gostermez. Ayni islevi
goren ve IBM'in fikri miilkiyet haklarina zarar vermeyen herhangi bir Grlin, program ya da hizmet de
kullanilabilir. Ancak, IBM digi tirlin, program ya da hizmetlerle gerceklestirilen islemlerin degerlendirilmesi
ve dogrulanmasi kullanicinin sorumlulugundadir.

IBM'in, bu belgedeki konularla ilgili patentleri ya da patent bagvurulari olabilir. Bu belgenin size verilmis
olmasi, patentlerin izinsiz kullanim hakkinin da verildigi anlamina gelmez. Lisansla ilgili sorularinizi
asagidaki adrese yazabilirsiniz:

IBM Director of Licensing

IBM Corporation

North Castle Drive, MD-NC119
Armonk, NY 10504-1785

us

Cift byte (DBCS) bilgilerle ilgili lisans sorulari igin, lilkenizdeki IBM'in Fikri Haklar (Intellectual Property)
bolimuyle baglanti kurun ya da sorularinizi asagida adrese yazin:

Intellectual Property Licensing

Legal and Intellectual Property Law

IBM Japan Ltd.

19-21, Nihonbashi-Hakozakicho, Chuo-ku
Tokyo 103-8510, Japonya

IBM BU YAYINI, OLDUGU GIBI, HICBIR KONUDA ACIK YA DA ORTUK GARANTI VERMEKSIZIN
SAGLAMAKTADIR; TICARI KULLANIMA UYGUNLUK AGCISINDAN HER TURLU GARANTI VE BELIRLI BIR
AMACA UYGUNLUK IDDIASI ACIKCA REDDEDILIR. Bazi hukuk bélgeleri, belirli islemlerde acik ya da zimni
garantilerin reddedilmesine izin vermez, bu nedenle bu bildirim sizin i¢in gecerli olmayabilir.

Bu yayin teknik yanlislar ya da yazim hatalari icerebilir. Buradaki bilgiler tizerinde diizenli olarak degisiklik
yapilmaktadir; s6z konusu degisiklikler sonraki basimlara yansitilacaktir. IBM, 6énceden bildirimde
bulunmaksizin, bu yayinda aciklanan trtinler ve/ya da programlar Gzerinde iyilestirmeler ve/ya da
degisiklikler yapabilir.

Bu belgede IBM disi web sitelerine gonderme yapilmasi kolaylik saglama amacina yoneliktir ve o web
siteleriicin herhangi bir sekilde onay verilmesi anlamina gelmez. Bu web sitelerinin icerdigi malzeme, bu
IBM uriunune iliskin malzemenin bir pargasi degildir ve bu tir web sitelerinin kullanilmasinin sorumlulugu
size aittir.

IBM'e bilgi ilettiginizde, IBM bu bilgileri size karsi hicbir yiktimlilik almaksizin uygun gérdugi
yontemlerle kullanabilir ya da dagitabilir.

(i) Bagimsiz olarak yaratilan programlarla, bu program da icinde olmak lzere diger programlar arasinda
bilgi degis tokusuna ve (ii) degis tokus edilen bilginin karsilikli kullanimina olanak saglamak amaciyla bu
program hakkinda bilgi sahibi olmak isteyen lisans sahipleri su adrese yazabilirler:

IBM Director of Licensing
IBM Corporation
North Castle Drive, MD-NC119



Armonk, NY 10504-1785
us

Bu tlr bilgiler, ilgili kayit ve kosullar altinda ve bazi durumlarda bedelli olarak edinilebilir.

Bu belgede aciklanan lisansli program ve bu programla birlikte kullanilabilecek tiim lisansli malzeme,
IBM tarafindan IBM Miisteri S6zlesmesi, IBM Uluslararasi Program Lisansi Sozlesmesi ya da esdeger
sozlesmelerin kayit ve kosullari altinda saglanir.

Performans verileri ve misteri érnekleri, drnek olarak yalnizca gosterim amacli olarak sunulmustur.
Gercgek performans sonuglari, belirli yapilandirmalara ve isletim kosullarina bagli olarak degisebilir.

IBM disi Urinlerle ilgili bilgiler, bu Grlnleri saglayan firmalardan, bu firmalarin yayin ve belgelerinden ve
genel kullanima agik diger kaynaklardan alinmistir. IBM, bu Uriinleri test etmemistir ve performansin,
uyumlulugun ya daIBMdisi rinlerle ilgili diger iddialarin dogrulugunu onaylayamaz. IBM disi Grlinlerin
yeteneklerine iliskin sorular, bu Uriinleri saglayan firmalara yoneltilmelidir.

IBM'in gelecekteki yonelim ve kararlarina iligkin bildirimler degisebilir ya da herhangi bir duyuruda
bulunulmadan bunlardan vazgecilir; bu yonelim ve kararlar yalnizca amag ve hedefleri gosterir.

Bu belge, giinliik is ortaminda kullanilan veri ve raporlara iliskin 6rnekler icerir. Orneklerin olabildigince
aciklayici olmasi amaciyla kisi, sirket, marka ve rtin adlar belirtilmis olabilir. Bu adlarin timu gergek
disidir ve gercek kisilerle ya da isletmelerle olabilecek herhangi bir benzerlik timuyle rastlantidir.

YAYIN HAKKI LISANST:

Bu belge, cesitli isletim platformlarinda programlama tekniklerini gdsteren, kaynak dilde yazilmis

ornek uygulama programlari icerir. Bu 6rnek programlari, IBM'e herhangi bir 6demede bulunmadan,
ornek programlarin yazildigi isletim altyapisina iliskin uygulama programlama arabirimiyle uyumlu
uygulama programlarinin gelistirilmesi, kullanilmasi, pazarlanmasi ya da dagitilmasi amaciyla herhangi
bir bicimde kopyalayabilir, degistirebilir ve dagitabilirsiniz. Bu érnekler her kosul altinda tim ayrintilariyla
sinanmamistir. Dolayisiyla, IBM bu programlarin giivenilirligi, bakim yapilabilirligi ya da islevleri
konusunda acik ya da &rtiik giivence veremez. Ornek programlar, hicbir tiirde garanti verilmeksizin
"OLDUGU GIBI" saglanir. IBM, érnek programlari kullanmanizdan kaynaklanan hicbir zarar nedeniyle
sorumlu tutulamaz.

Ornek programlarin ya da bunlardan tiiretilmis calismalarin her kopyasi ya da her kismi, belirtilen bicimde
bir yayin hakki duyurusu icermelidir:

© Copyright IBM Corp. 2021. Bu kodun bazi kisimlari IBM Corp.'un Ornek Programlarindan tiiretilmistir.
© Copyright IBM Corp. 1989-2021. All rights reserved. (Her hakki saklidir.)

Ticari markalar

IBM, IBM logosu ve ibm.com, International Business Machines Corp. ' un ticari markalari ya da tescilli
ticari markalandir. diinya capinda birgok yarg) bolgesinde kayitli. Diger Griin ve hizmet adlari IBM'in

ya da diger firmalarin ticari markalari olabilir. IBM ticari markalarinin glincel bir listesini web lzerinde
www.ibm.com/legal/copytrade.shtmladresindeki "Copyright and trademark information" (Telif hakki ve
ticari marka bilgileri) altinda bulabilirsiniz.

Adobe, Adobe logosu, PostScript ve PostScript logosu, Adobe Systems Incorporated sirketinin ABD ve/
veya diger Uilkelerdeki tescilli ticari markalari veya ticari markalaridir.

Intel, Intel logosu, Intel Inside, Intel Inside logosu, Intel Centrino, Intel Centrino logosu, Celeron, Intel
Xeon, Intel SpeedStep, Itanium ve Pentium; Intel Corporation'in veya ABD ve diger Ulkelerdeki yan
kuruluslarinin ticari markalari ya da tescilli ticari markalaridir.

Linux, Linus Torvalds sirketinin ABD ve/veya diger tlkelerdeki tescilli ticari markasidir.

Microsoft, Windows, Windows NT ve Windows logosu Microsoft Corporation sirketinin ABD ve/veya diger
Ulkelerdeki ticari markalaridir.

UNIX, The Open Group sirketinin ABD ve diger llkelerdeki tescilli ticari markasidir.

44 Ozel Notlar


http://www.ibm.com/legal/us/en/copytrade.shtml

Java ve tiim Java tabanli ticari markalar ve logolar, Oracle'in ve/veya bagli kuruluslarinin ticari markalari
ya da tescilli ticari markalaridir.
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19
kategori nicelmalari
Coklu Yazisma Coéziimlemesinde 30
Dogrusal Olmayan Kanonik ilinti Céziimlemesinde 22
Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri C6ziimlemesinde
18
Kategorik Regresyon 'da 12
Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Analizi
degiskenleri kaydet 18
en uygun 6lgekleme 15
komut ek 6zellikleri 20
onyiklemeleme 19
Kategorik Regresyon
dizenlemeden 12
en uygun 6lgekleme 10
grafikler 9
istatistikler 9
kaydet 13
komut ek 6zellikleri 14
kisitlamalar
Cok Boyutlu Olcekleme 34
kimlik modeli
Cok Boyutlu Agilamalarda 38
korelasyon
Cok Boyutlu Olgekleme 35
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L

lasso
Kategorik Regresyon 'da 12

M

mesafe olclleri
Yazisma Cozimlemesinde 25
mesafeler
Cok Boyutlu Agilamalarda 40
Cok Boyutlu Olcekleme 36

N

nesne noktalar grafikleri
Coklu Yazisma Coéziimlemesinde 30
Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri C6ziimlemesinde
18

nesne puanlari
Coklu Yazisma Gézimlemesinde 30
Dogrusal Olmayan Kanonik Ilinti C6ziimlemesinde 22
Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri C6ziimlemesinde
18

normallestirme
Yazisma Céziimlemesinde 25

o

ortak alan grafikleri
Cok Boyutlu Agilamalarda 39
Cok Boyutlu Olcekleme 35
ortak alan koordinatlari
Cok Boyutlu Agilamalarda 40
Cok Boyutlu Olcekleme 36
ortak alanla ilgili kisitlamalar
Cok Boyutlu Agilamalarda 38
ortak kategori grafikleri
Coklu Yazisma Gozimlemesinde 31
Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimlemesinde
19

P
PREFCCAL 37

R

rahat giincellemeler

Gok Boyutlu Olcekleme 35
regresyon katsayilari

Kategorik Regresyon 'da 12
Ridge reg

Kategorik Regresyon 'da 12

S

Shepard grafikleri

Cok Boyutlu Agilamalarda 39
Sigdir

Dogrusal Olmayan Kanonik ilinti Céziimlemesinde 22
siglik dagilim grafigi



siglik dagilim grafigi (devamt var)

Cok Boyutlu Agilamalarda 39
son ortak alan grafikleri

Cok Boyutlu Agilamalarda 39
standartlastirma

Yazisma Céziimlemesinde 25
stres grafikleri

Cok Boyutlu Agilamalarda 39

Cok Boyutlu Olcekleme 35
stres dnlemleri

Cok Boyutlu Agilamalarda 40

Cok Boyutlu Olcekleme 36

T

Tanimlayici Istatistikler
Kategorik Regresyon 'da 12
tasarlanan centroidler gizimi
Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimlemesinde
19
tek alan agirliklan
Cok Boyutlu Acilamalarda 40
Cok Boyutlu Olcekleme 36
tek alan koordinatlar
Cok Boyutlu Agilamalarda 40
tek tek alan agirliklan grafikleri
Cok Boyutlu Agilamalarda 39
Cok Boyutlu Olcekleme 35
tek tek alan grafikleri
Cok Boyutlu Agilamalarda 39
Cok Boyutlu Olcekleme 35
tutarsizlastirma
GCoklu Yazisma Gozimlemesinde 28
Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimlemesinde
15
Kategorik Regresyon 'da 10

i

Ggld gizimler
Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimlemesinde
18

\'

varyansi hesaba
Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimlemesinde
18

Y

yakinlik déniistiirmeleri
Cok Boyutlu Agilamalarda 38
Yazigma Analizi
grafikler 23
istatistikler 23
komut ek ézellikleri 27
yineleme gecmisi
Cok Boyutlu Agilamalarda 40
Cok Boyutlu Olcekleme 36
Coklu Yazigsma Coziimlemesinde 30
Kategorik Birincil Kullanici Bilesenleri Coziimlemesinde
18

yineleme élgutleri
Cok Boyutlu Agilamalarda 39
Cok Boyutlu Olgekleme 35

Dizin 49
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