IBM SPSS Complex Samples 29

—

—

- - .

- Y E————
[ —— -
- - . .
I S S W E—
I 7 E—




Nota

Antes de usar estas informacgdes e o produto suportado por elas, leia as informagoes nos “Avisos” na
pagina 41.

Informacoes do produto

Esta edicdo aplica-se a versdo 29, liberacao 0, modificacdo 0 do IBM® SPSS Statistics e a todas as liberacdes e
modificacdes subsequentes até que seja indicado de outra forma em novas edicoes.
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Capitulo 1. Amostras complexas

Os recursos de amostras complexas a seguir estdo incluidos em SPSS Statistics Premium Edition ou a
opgao Amostras complexas.

Introducao a procedimentos de amostras complexas

Uma suposicao inerente aos procedimentos analiticos em pacotes de software tradicionais é que as
observacdes em um arquivo de dados representam uma amostra aleatéria simples da populagao de
interesse. Essa suposicao é insustentavel para um numero crescente de empresas e pesquisadores que
consideram econdmico e conveniente obter amostras de maneira mais estruturada.

A opcao Amostras complexas permite selecionar uma amostra de acordo com um projeto complexo e
incorporar as especificacdes do projeto na analise de dados, garantindo assim que seus resultados sejam
validos.

Propriedades das amostras complexas

Uma amostra complexa pode diferir de uma amostra aleatoria simples de varias maneiras. Em uma
amostra aleatoria simples, unidades amostrais individuais sao selecionadas aleatoriamente com igual
probabilidade e sem reposicao (WOR) diretamente de toda a populacao. Por outro lado, uma determinada
amostra complexa pode ter alguns ou todos os recursos a seguir:

Estratificacdao. A amostragem estratificada envolve a selecao de amostras independentemente dentro
de subgrupos nao sobrepostos da populacao, ou camadas. Por exemplo, os estratos podem ser grupos
socioeconOmicos, categorias de trabalho, faixas etarias ou grupos étnicos. Com a estratificacao, &
possivel assegurar tamanhos de amostra adequados para subgrupos de interesse, melhorar a precisao
das estimativas gerais e usar diferentes métodos de amostragem de camada a camada.

Armazenamento em cluster. A amostragem por conglomerados envolve a selecao de grupos de
unidades de amostragem ou clusters. Por exemplo, os conglomerados podem ser escolas, hospitais
ou areas geograficas, e as unidades de amostragem podem ser estudantes, pacientes ou cidadaos. O
clusterizacdo € comum em designs de estagios multiplos e amostras de area (geografica).

Estagios multiplos. Na amostragem de varios estagios, vocé seleciona uma amostra de primeiro estagio
com base em clusters. Em seguida, vocé cria uma amostra de segundo estagio desenhando subamostras
dos clusters selecionados. Se a amostra do segundo estagio for baseada em subclusters, sera possivel
incluir um terceiro estagio na amostra. Por exemplo, na primeira etapa de uma pesquisa de opiniao,

uma amostra de cidades pode ser desenhada. Em seguida, a partir das cidades selecionadas, as

familias podem ser amostradas. Finalmente, dos domicilios selecionados, os individuos poderiam ser
pesquisados. Os assistentes de Preparacao de Amostragem e Analise permitem especificar trés estagios
em um design.

Amostragem nao aleatéria. Quando a selecdo aleatéria é dificil de obter, as unidades podem ser
amostradas sistematicamente (em um intervalo fixo) ou sequencialmente.

Probabilidades de selecao diferentes. Ao amostrar clusters que contém nimeros de unidades
desiguais, é possivel usar a amostragem de probabilidade proporcional ao tamanho (PPS) para tornar

a probabilidade de selecao de um cluster igual a proporcao de unidades que ele contém. A amostragem
de PPS também pode usar esquemas de ponderacdo mais gerais para selecionar unidades.

Amostragem irrestrita. A amostragem irrestrita seleciona unidades com substituicdo (WR). Assim, uma
unidade individual pode ser selecionada para a amostra mais de uma vez.

Ponderacoes de amostragem. Os pesos amostrais sao calculados automaticamente ao desenhar uma
amostra complexa e correspondem idealmente a "frequéncia" que cada unidade amostral representa
na populagao alvo. Portanto, a soma das ponderacoes sobre a amostra deve estimar o tamanho da
populacdo. Os procedimentos de analise de amostras complexas requerem pesos de amostragem
para analisar adequadamente uma amostra complexa. Observe que esses pesos devem ser usados



inteiramente na opcao Amostras Complexas e nao devem ser usados com outros procedimentos
analiticos por meio do procedimento Peso de Casos, que trata os pesos como replicacdes de casos.

Uso de procedimentos de amostras complexas

Seu uso de procedimentos de amostras complexas depende de suas necessidades especificas. Os tipos
de usuarios primarios sao aqueles que:

« Planejam e realizam pesquisas de acordo com desenhos complexos, possivelmente analisando a
amostra posteriormente. A principal ferramenta para os pesquisadores € o Assistente de amostragem.

« Analisam arquivos de dados de amostra previamente obtidos de acordo com projetos complexos. Antes
de usar os procedimentos de analise de Amostras Complexas, pode ser necessario usar o Assistente de
preparacao de analise.

Independentemente do tipo de usuario que vocé é, é necessario fornecer informacoes de projeto para
procedimentos de amostras complexas. Essas informagdes sao armazenadas em um arquivo de plano
para facilitar a reutilizacao.

Arquivos de plano

Um arquivo de plano contém especificacdes de amostra complexas. Existem dois tipos de arquivos de
plano:

Plano de amostragem. As especificagdes fornecidas no Assistente de amostragem definem um design de
amostra que é usado para desenhar uma amostra complexa. O arquivo do plano de amostragem contém
essas especificacdes. O arquivo de plano de amostragem também contém um plano de analise padrao
que usa métodos de estimativa adequados para o plano de amostra especificado.

Plano de analise. Este arquivo de plano contém informagdes necessarias para os procedimentos de
analise de amostras complexas para calcular corretamente as estimativas de variagao para uma amostra
complexa. O plano inclui a estrutura da amostra, métodos de estimativa para cada estagio e referéncias
as variaveis necessarias, como pesos da amostra. O Assistente de Preparacao de Analise permite criar e
editar planos de analise.

Ha varias vantagens em salvar suas especificacdes em um arquivo de plano, incluindo:

« Um agrimensor pode especificar o primeiro estagio de um plano de amostragem de varios estagios e
desenhar as unidades do primeiro estagio agora, coletar informacoes sobre as unidades de amostragem
para o segundo estagio e, em seguida, modificar o plano de amostragem para incluir o segundo estagio.

« Um analista que nao tem acesso ao arquivo do plano de amostragem pode especificar um plano
de analise e fazer referéncia a esse plano a partir de cada procedimento de analise de Amostras
Complexas.

« Um designer de amostras de uso publico em larga escala pode publicar o arquivo de plano de
amostragem, o que simplifica as instrugdes para analistas e evita a necessidade de cada analista
especificar seus proprios planos de analise.

Leituras adicionais

Para obter mais informagoes sobre técnicas de amostragem, consulte os textos a seguir:
Cochran, W. G. 1977. Sampling Techniques, 32 ed. Nova York: John Wiley and Sons.

Kish, L. 1965. Survey Sampling. Nova York: John Wiley and Sons.

Kish, L. 1987. Statistical Design for Research. Nova York: John Wiley and Sons.

Murthy, M. N. 1967. Sampling Theory and Methods. Calcuta, India: Statistical Publishing Society.

Sarndal, C., B. Swensson e J. Wretman. 1992. Model Assisted Survey Sampling. Nova York: Springer-
Verlag.
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Amostragem de um desigh complexo

0 Assistente de amostragem orienta vocé pelas etapas para criar, modificar ou executar um arquivo
de plano de amostragem. Antes de usar o assistente, deve-se ter em mente uma populacao alvo bem
definida, uma lista de unidades de amostragem e um plano de amostra apropriado.

Criando um novo plano de amostra
1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Selecionar uma amostra...

2. Selecione Projetar uma amostra e escolha um nome de arquivo de plano para salvar o plano de
amostra.

3. Cligue em Avancar para continuar pelo assistente.

4. Opcionalmente, na etapa Variaveis de design, é possivel definir estratos, clusters e pesos de amostra
de entrada. Apos defini-los, clique em Avancar.

5. Opcionalmente, na etapa Método de amostragem, é possivel escolher um método para selecionar
itens.

Se vocé selecionar PPS Brewer ou PPS Murthy, sera possivel clicar em Concluir para exibir a
amostra. Caso contrario, clique em Avancar e, em seguida:

6. Na etapa Tamanho da amostra, especifique o nimero ou a proporc¢ao de unidades a serem
amostradas.

7. Agora é possivel clicar em Concluir para exibir a amostra.
Opcionalmente, em outras etapas, & possivel:

« Escolha as variaveis de saida para salvar.
« Inclua um segundo ou terceiro estagio no design.

« Configurar varias opcoes de selecao, incluindo de quais estagios extrair amostras, a semente do nimero
aleatoério e se os valores omissos do usuario devem ser tratados como valores validos das variaveis de
design.

Escolha onde salvar os dados de saida.

« Cole suas selegdes como sintaxe de comando.

Assistente de amostragem: variaveis de design

Esta etapa permite selecionar variaveis de estratificacao e armazenamento em cluster e definir os pesos
da amostra de entrada. Também é possivel especificar um rétulo para o estagio.

Estratificar por. A classificacao cruzada de variaveis de estratificacao define subpopulacgdes distintas,
ou estratos. Amostras separadas sao obtidas para cada estrato. Para melhorar a precisao de suas
estimativas, as unidades dentro dos estratos devem ser o mais homogéneas possivel para as
caracteristicas de interesse.

Clusters. As variaveis de cluster definem grupos de unidades observacionais, ou clusters. Os
agrupamentos sao Uteis quando a amostragem direta de unidades observacionais da populacao é

cara ou impossivel; em vez disso, vocé pode amostrar clusters da populacao e, em seguida, amostrar
unidades observacionais dos clusters selecionados. No entanto, o uso de conglomerados pode introduzir
correlagoes entre as unidades amostrais, resultando em perda de precisao. Para minimizar esse efeito,
as unidades dentro dos clusters devem ser o mais heterogéneas possivel para as caracteristicas de
interesse. Deve-se definir pelo menos uma variavel de cluster para planejar um design de varios estagios.
Os clusters também sao necessarios no uso de varios métodos de amostragem diferentes. Consulte o
tépico “Assistente de amostragem: Método de amostragem” na pagina 4 para obter mais informagoes

Ponderacao de amostra de entrada. Se o desenho de amostra atual for parte de um desenho de amostra
maior, vocé pode ter pesos de amostra de um estagio anterior do maior design. E possivel especificar uma
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variavel numeérica contendo esses pesos no primeiro estagio do design atual. As ponderagdes de amostra
sao calculadas automaticamente para os estagios subsequentes do designatual.

Rétulo de estagio. E possivel especificar um rétulo de sequéncia de caracteres opcional para cada
estagio. Isso € usado na saida para ajudar a identificar informacgdes de estagio.

Nota: A lista de variaveis de origem tem o mesmo conteldo nos passos do Assistente. Em outras palavras,
as variaveis removidas da lista de origem em uma etapa especifica sdo removidas da lista em todas as
etapas. As variaveis retornadas a lista de origem aparecem na lista em todas as etapas.

Controles de arvore para navegacao no Assistente de amostragem

No lado esquerdo de cada etapa do assistente de amostragem ha um resumo de todas as etapas. E
possivel navegar no assistente clicando no nome de uma etapa ativada na estrutura de topicos. As etapas
sdo ativadas desde que todas as etapas anteriores sejam validas, ou seja, se cada etapa anterior tiver
recebido as especificagdes minimas exigidas para essa etapa. Consulte a Ajuda para etapas individuais
para obter mais informacdes sobre por que uma determinada etapa pode ser invalida.

Assistente de amostragem: Método de amostragem

Esta etapa permite especificar como selecionar casos do conjunto de dados ativo.

Método. Os controles nesse grupo sdo usados para escolher um método de selecio. Alguns tipos de
amostragem permitem que vocé escolha se deseja amostrar com reposicao (WR) ou sem reposicao
(WOR). Consulte as descricdes dos tipos para obter mais informagoes. Observe que alguns tipos

de probabilidade proporcional ao tamanho (PPS) estao disponiveis apenas quando os clusters foram
definidos e que todos os tipos de PPS estao disponiveis apenas no primeiro estagio de um projeto. Além
disso, os métodos WR estao disponiveis apenas no ultimo estagio de um design.

« Amostragem aleatoria simples. As unidades sdo selecionadas com probabilidade igual. Eles podem
ser selecionados com ou sem substituicao.

- Sistematico simples. As unidades sdo selecionadas em um intervalo fixo ao longo do quadro de
amostragem (ou camadas, se tiverem sido especificados) e extraidas sem substituicdo. Uma unidade
selecionada aleatoriamente dentro do primeiro intervalo é escolhida como ponto de partida.

- Sequencial simples. As unidades sao selecionadas sequencialmente com igual probabilidade e sem
substituicao.

« PPS. Este é um método de primeiro estagio que seleciona unidades aleatoriamente com probabilidade
proporcional ao tamanho. Quaisquer unidades podem ser selecionadas com substituicao; apenas
clusters podem ser amostrados sem substituicao.

« PPS sistematico. Este € um método de primeiro estagio que seleciona sistematicamente unidades com
probabilidade proporcional ao tamanho. Eles sao selecionados sem substituicao.

« PPS sequencial. Este € um método de primeiro estagio que seleciona unidades sequencialmente com
probabilidade proporcional ao tamanho do cluster e sem substituicao.

« PPS Brewer. Este é um método de primeiro estagio que seleciona dois clusters de cada estrato com
probabilidade proporcional ao tamanho do cluster e sem substituicao. Uma variavel de cluster deve ser
especificada para usar esse método.

« PPS Murthy. Este ¢ um método de primeiro estagio que seleciona dois clusters de cada estrato com
probabilidade proporcional ao tamanho do cluster e sem substituicdo. Uma variavel de cluster deve ser
especificada para usar esse método.

+ PPS Sampford. Este ¢ um método de primeiro estagio que seleciona mais de dois clusters de cada
estrato com probabilidade proporcional ao tamanho do cluster e sem substituigao. E uma extensao do
método de Brewer. Uma variavel de cluster deve ser especificada para usar esse método.

« Usar estimacao WR para analise. Por padrdo, um método de estimativa é especificado no arquivo
de plano que é consistente com o método de amostragem selecionado. Isso permite que vocé use a
estimativa com reposicdo mesmo que o método de amostragem implique a estimativa WOR. Esta opgao
esta disponivel apenas no estagio 1.
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Medida de tamanho (MOS). Se um método PPS for selecionado, deve-se especificar uma medida de
tamanho que defina o tamanho de cada unidade. Esses tamanhos podem ser definidos explicitamente
em uma variavel ou podem ser calculados a partir dos dados. Opcionalmente, € possivel configurar
limites inferiores e superiores no MOS, substituindo quaisquer valores encontrados na variavel MOS ou
calculados a partir dos dados. Essas opgoes estdo disponiveis apenas no estagio 1.

Assistente de amostragem: tamanho da amostra

Esta etapa permite especificar o niUmero ou a proporcao de unidades a serem amostradas no estagio
atual. O tamanho da amostra pode ser fixo ou pode variar entre os estratos. Com o objetivo de especificar
o tamanho da amostra, os conglomerados escolhidos nas etapas anteriores podem ser usados para
definir os estratos.

Unidades. E possivel especificar um tamanho de amostra exato ou uma proporcao de unidades para
amostrar.

= Valor. Um Unico valor é aplicado a todos os estratos. Se Contagens for selecionado como a métrica de
unidade, deve-se inserir um nimero inteiro positivo. Se Proporgdes for selecionado, deve-se inserir um
valor ndo negativo. Salvo amostragem com reposicao, os valores de proporgao também nao devem ser
maiores que 1.

- Valores desiguais para camadas. Permite inserir valores de tamanho por estrato por meio da caixa de
dialogo Definir tamanhos desiguais.

« Valores de leitura da variavel. Permite selecionar uma variavel numérica que contém valores de
tamanho para estratos.

Se Proporcoes for selecionado, havera a opcdo de configurar limites inferior e superior no nimero de
unidades amostradas.

Definir tamanhos desiguais

@ Define Unequal Sizes
Size Specifications: @ m Exclude:
county count

1

2 | Certral

3 Wiestern
4l Marthern
5 Southern
5
7

Fefresh Strata

Figura 1. Caixa de didlogo Definir tamanhos desiguais

A caixa de dialogo Definir tamanhos desiguais permite inserir tamanhos por estrato.

Grade de especificacdes de tamanho. A grade exibe as classificacdes cruzadas de até cinco variaveis

de estratos ou clusters — uma combinacgao de estratos/cluster por linha. As variaveis de grade elegiveis
incluem todas as variaveis de estratificagao dos estagios atuais e anteriores e todas as variaveis de
cluster dos estagios anteriores. As variaveis podem ser reordenadas dentro da grade ou movidas para a
lista de exclusao. Insira tamanhos na coluna mais a direita. Clique em Rétulos ou Valores para alternar a
exibicao de rotulos de valor e de valores de dados para variaveis de estratificacao e de cluster nas células
de grade. As células que contém valores nao rotulados sempre mostram valores. Clique em Atualizar
camada para preencher novamente a grade com cada combinacao de valores de dados rotulados para
variaveis na grade.
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Excluir. Para especificar tamanhos para um subconjunto de combinacées de estrato/cluster, mova uma
ou mais variaveis para a lista de exclusdo. Essas variaveis ndo sao usadas para definir tamanhos de
amostra.

Assistente de amostragem: variaveis de saida
Esta etapa permite que vocé escolha variaveis para salvar quando a amostra for retirada.

Tamanho da populagao. O niumero estimado de unidades na populagao para um determinado estagio. O
nome raiz para a variavel salva é PopulationSize_.

Proporcao de amostra. A taxa de amostragem em um determinado estagio. O nome raiz para a variavel
salva é SamplingRate_.

Tamanho da amostra. O nimero de unidades exibidas em um determinado estagio. O nome raiz para a
variavel salva é SampleSize_.

Ponderacao da amostra. O inverso das probabilidades de inclusdo. O nome raiz para a variavel salva é
SampleWeight._.

Algumas variaveis stagewise sao geradas automaticamente. Elas incluem:

Probabilidades de inclusdo. A proporcao de unidades exibidas em um determinado estagio. O nome raiz
para a variavel salva é InclusionProbability .

Ponderacao acumulativa. O peso cumulativo da amostra sobre os estagios anteriores e incluindo o atual.
0 nome raiz para a variavel salva é SampleWeightCumulative_.

Indice. Identifica unidades selecionadas varias vezes em um determinado estagio. O nome raiz para a
variavel salva é Index_.

Nota: Os nomes raiz de variaveis salvas incluem um sufixo de numero inteiro que reflete o nimero do
estagio — por exemplo, PopulationSize_1_ para o tamanho da populagao salvo para o estagio 1.

Assistente de amostragem: Sumarizacao do plano

Esta € a Ultima etapa de cada estagio, fornecendo um resumo das especificagcdes do plano de amostra até
o estagio atual. A partir daqui, é possivel prosseguir para o préximo estagio (criando-o, se necessario) ou
configurar opgoes para desenhar a amostra.

Assistente de amostragem: desenhar opcoes de selecao de amostras

Esse passo permite escolher se exibir uma amostra. Também é possivel controlar outras opcoes de
amostragem, como a semente aleatéria e o tratamento de valores ausentes.

Desenhar amostra. Além de escolher se deseja extrair uma amostra, também é possivel optar por
executar parte do desenho de amostragem. Os estagios devem ser sorteados em ordem, ou seja, o
estagio 2 ndo pode ser sorteado a menos que o estagio 1 também seja sorteado. Ao editar ou executar
um plano, ndo é possivel testar novamente estagios bloqueados.

Semente. Isso permite escolher um valor semente para geragao de numero aleatério.

Incluir valores omissos de usuario. Isso determina se os valores omissos do usuario sdo validos. Nesse
caso, os valores ausentes do usuario sao tratados como uma categoria separada.

Dados ja ordenados. Se o seu quadro de amostra for pré-classificado pelos valores das variaveis de
estratificacao, esta opcao permite acelerar o processo de selecao.

Assistente de amostragem: desenhar arquivos de saida de amostra

Esta etapa permite que vocé escolha para onde direcionar casos amostrados, variaveis de peso,
probabilidades conjuntas e regras de selecao de casos.

Dados de amostra. Essas opgdes permitem determinar onde a saida de amostra sera gravada. Ela pode
ser incluida no conjunto de dados ativo, gravada em um novo conjunto de dados ou salva em um arquivo
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de dados externo do IBM SPSS Statistics. Os conjuntos de dados estao disponiveis durante a sessao
atual, mas nao estao disponiveis nas sessdes subsequentes, a menos que vocé os salve explicitamente
como arquivos de dados. Os nomes dos conjuntos de dados devem seguir as regras de nomenclatura de
variaveis. Se um arquivo externo ou um novo conjunto de dados for especificado, as variaveis de saida de
amostragem e as variaveis no conjunto de dados ativo para os casos selecionados serao gravadas.

Probabilidades conjuntas. Essas opcdes permitem determinar onde as probabilidades conjuntas serdo
gravadas. Elas sao salvas em um arquivo de dados externo do IBM SPSS Statistics. As probabilidades
conjuntas sao produzidas se o método PPS WOR, PPS Brewer, PPS Sampford ou PPS Murthy for
selecionado e a estimativa WR nao for especificada.

Regras de selecao de caso. Se vocé estiver construindo sua amostra um estagio por vez, talvez queira
salvar as regras de selecao de caso em um arquivo de texto. Eles sdo Uteis para construir o subquadro
para os estagios subsequentes.

Assistente de amostragem: Concluir

Esta é a etapa final. E possivel salvar o arquivo de plano e desenhar a amostra agora ou colar suas
selecoes em uma janela de sintaxe.

Ao fazer mudancas em estagios no arquivo de plano existente, & possivel salvar o plano editado em

um novo arquivo ou substituir o arquivo existente. Ao incluir estagios sem fazer mudancas nos estagios
existentes, o Assistente substitui automaticamente o arquivo de plano existente. Se desejar salvar o plano
em um novo arquivo, selecione Colar a sintaxe gerada pelo Assistente em uma janela de sintaxe e
mude o nome do arquivo nos comandos de sintaxe.

Modificando um plano de amostra existente

1. A partir dos menus, escolha:
Analisar > Amostras complexas > Selecionar uma amostra...
2. Selecione Editar um plano de amostra e escolha um arquivo de plano para editar.
3. Cligue em Avancar para continuar pelo assistente.
4. Revise o plano de amostragem no passo Sumarizacao do plano e, em seguida, clique em Avangar.

As etapas subsequentes sao basicamente as mesmas de um novo design. Consulte a Ajuda para
passos individuais para obter informacoes adicionais.

5. Navegue até a etapa Concluir e especifique um novo nome para o arquivo de plano editado ou opte por
substituir o arquivo de plano existente.

Como alternativa, é possivel:

« Especifique os estagios que ja foram amostrados.
« Remover os estagios do plano.

Assistente de amostragem: Sumarizacao do plano

Esta etapa permite revisar o plano de amostragem e indicar os estagios que ja foram amostrados. Se
estiver editando um plano, vocé também podera remover estagios do plano.

Estagios amostrados anteriormente. Se um quadro de amostragem estendido nao estiver disponivel,
vocé terd que executar um design de amostragem multiestagio um estagio de cada vez. Selecione

quais estagios ja foram amostrados na lista suspensa. Quaisquer estagios que foram executados sao
bloqueados; eles nao estao disponiveis na etapa Desenhar Opc¢des de Selegao de Amostra e ndo podem
ser alterados ao editar um plano.

Remover estagios. Vocé pode remover os estagios 2 e 3 de um design de varios estagios.

Executando um plano de amostra existente

1. A partir dos menus, escolha:
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Analisar > Amostras complexas > Selecionar uma amostra...
. Selecione Exibir uma amostra e escolha um arquivo de plano para execucao.
. Clique em Avancar para continuar pelo assistente.
. Revise o plano de amostragem no passo Sumarizagao do plano e, em seguida, clique em Avangar.

o b~ W N

. As etapas individuais que contém informacodes de estagio sdo ignoradas ao executar um plano de
amostra. Agora é possivel ir para a etapa Concluir a qualquer momento.

Opcionalmente, é possivel especificar estagios que ja foram amostrados.

Recursos adicionais de comandos CSPLAN e CSSELECT

0 idioma da sintaxe de comando também permite:

- Especifique nomes customizados para varidveis de saida.

« Controle a saida no Visualizador. Por exemplo, é possivel suprimir o resumo por etapas do plano que
é exibido se uma amostra for projetada ou modificada, suprimir o resumo da distribuicdo de casos
amostrados por estratos que é mostrado se o design da amostra for executado e solicitar um resumo de
processamento de caso.

 Escolha um subconjunto de variaveis no conjunto de dados ativo para gravar em um arquivo de amostra
externo ou em um conjunto de dados diferente.

Consulte a Referéncia de Sintaxe de Comando para obter informacdes de sintaxe completa.

Preparando uma amostra complexa para analise

O Assistente de Preparacdo de Andlise orienta vocé pelas etapas para criar ou modificar um plano de
analise para uso com os varios procedimentos de analise de Amostras Complexas. Antes de usar o
assistente, vocé deve ter uma amostra desenhada de acordo com um design complexo.

A criagdo de um novo plano é mais Util quando vocé nao tem acesso ao arquivo do plano de amostragem
usado para extrair a amostra (lembre-se de que o plano de amostragem contém um plano de analise
padrao). Se vocé tiver acesso ao arquivo do plano de amostragem usado para extrair a amostra,

podera usar o plano de analise padrao contido no arquivo do plano de amostragem ou substituir as
especificagdes de analise padrao e salvar suas alteragdes em um novo arquivo.

Criando um novo plano de analise
1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Preparar para analise...

2. Selecione Criar um arquivo de plano e escolha um nome de arquivo de plano para o qual o plano de
analise sera salvo.

3. Cligue em Avancar para continuar pelo assistente.

4. Especifique a variavel que contém os pesos de amostra na etapa Variaveis de design, opcionalmente
definindo estratos e clusters.

5. E possivel agora clicar em Concluir para salvar o plano.
Opcionalmente, em outras etapas, é possivel:

« Selecione o método para estimar erros padrao na etapa Método de estimativa.

« Especifique o nUmero de unidades amostradas ou a probabilidade de inclusao por unidade na etapa
Tamanho.

« Inclua um segundo ou terceiro estagio no design.
« Cole suas selegdes como sintaxe de comando.
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Assistente de preparacao de analise: variaveis de design

Esta etapa permite identificar as variaveis de estratificacdao e agrupamento e definir os pesos da amostra.
Também é possivel fornecer um rotulo para o estagio.

camada. A classificacdo cruzada de variaveis de estratificacao define subpopulacdes distintas, ou
estratos. Sua amostra total representa a combinagao de amostras independentes de cada camada.

Clusters. As variaveis de cluster definem grupos de unidades observacionais, ou clusters. Amostras
extraidas em varios estagios selecionam clusters nos estagios anteriores e, em seguida, subamostra
unidades dos clusters selecionados. Ao analisar um arquivo de dados obtido por amostragem de clusters
com reposicao, deve-se incluir o indice de duplicagao como variavel de cluster.

Ponderacao de amostra. Deve-se fornecer pesos de amostra no primeiro estagio. As ponderagdes de
amostra sao calculadas automaticamente para os estagios subsequentes do designatual.

Rétulo de estagio. E possivel especificar um rétulo de sequéncia de caracteres opcional para cada
estagio. Isso & usado na saida para ajudar a identificar informacgdes de estagio.

Nota: a lista de variaveis de origem possui 0 mesmo contedido em etapas do assistente. Em outras
palavras, as variaveis removidas da lista de origem em uma etapa especifica sdo removidas da lista em
todas as etapas. As variaveis retornadas a lista de origem aparecem em todas as etapas.

Controles de arvore para navegacao no Assistente de analise

No lado esquerdo de cada etapa do Assistente de andlise ha um resumo de todas as etapas. E possivel
navegar no assistente clicando no nome de uma etapa ativada na estrutura de topicos. As etapas sao
ativadas desde que todas as etapas anteriores sejam validas, ou seja, desde que cada etapa anterior
tenha recebido as especificagdes minimas exigidas para essa etapa. Para obter mais informagdes sobre
por que uma determinada etapa pode ser invalida, consulte a Ajuda para etapas individuais.

Assistente de preparacao de analise: método de estimacao
Esta etapa permite especificar um método de estimativa para o estagio.

WR (amostragem com substituicao). A estimativa WR nao inclui uma correcao para amostragem de uma
preenchimento finito (FPC) ao estimar a variancia sob o projeto de amostragem complexo. E possivel
optar por incluir ou excluir o FPC ao estimar a variancia sob amostragem aleatéria simples (SRS).

A escolha de nao incluir o FPC para estimativa de variancia SRS é recomendada quando os pesos da
analise foram dimensionados para que nao correspondam ao tamanho da populacao. A estimativa de
variancia SRS é usada em estatisticas de computagdo como o efeito de design. A estimativa de WR pode
ser especificada apenas no estagio final de um projeto; o assistente ndao permitira que voceé inclua outro
estagio se vocé selecionar a estimativa de WR.

WOR igual (amostragem de probabilidade igual sem substituicao). A estimativa de Equal WOR inclui a
correcao de populagao finita e assume que as unidades sao amostradas com igual probabilidade. WOR
igual pode ser especificado em qualquer estagio de um design.

WOR desigual (amostragem de probabilidade desigual sem substituicao). Além de usar a correcao
de populacao finita, Unequal WOR contabiliza unidades de amostragem (geralmente conglomerados)
selecionadas com probabilidade desigual. Este método de estimacao esta disponivel apenas no primeiro
estagio.

Assistente de preparacao de analise: tamanho

Esta etapa € usada para especificar probabilidades de inclusdo ou tamanhos de populagao para o
estagio atual. Os tamanhos podem ser fixos ou podem variar entre os estratos. Com a finalidade de
especificar tamanhos, os clusters especificados nas etapas anteriores podem ser usados para definir
estratos. Observe que esta etapa € necessaria apenas quando Equal WOR é escolhido como o Método de
Estimativa.
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Unidades. E possivel especificar os tamanhos exatos da populacio ou as probabilidades com as quais as
unidades foram amostradas.

« Valor. Um unico valor é aplicado a todos os estratos. Se Tamanhos da populacao for selecionado como
a métrica de unidade, deve-se inserir um nimero inteiro nao negativo. Se Probabilidades de inclusao
for selecionado, deve-se digitar um valor entre 0 e 1, inclusivo.

- Valores desiguais para camadas. Permite inserir valores de tamanho por estrato por meio da caixa de
dialogo Definir tamanhos desiguais.

« Valores de leitura da variavel. Permite selecionar uma variavel numérica que contém valores de
tamanho para estratos.

Definir tamanhos desiguais

@ Define Unequal Sizes
Size Specifications: @ m Exclude:
county count
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Fefresh Strata

Figura 2. Caixa de didlogo Definir tamanhos desiguais

A caixa de dialogo Definir tamanhos desiguais permite inserir tamanhos por estrato.

Grade de especificacdes de tamanho. A grade exibe as classificacdes cruzadas de até cinco variaveis

de estratos ou clusters — uma combinacgao de estratos/cluster por linha. As variaveis de grade elegiveis
incluem todas as variaveis de estratificagao dos estagios atuais e anteriores e todas as variaveis de
cluster dos estagios anteriores. As variaveis podem ser reordenadas dentro da grade ou movidas para a
lista de exclusao. Insira tamanhos na coluna mais a direita. Clique em Rétulos ou Valores para alternar a
exibicao de rotulos de valor e de valores de dados para variaveis de estratificacao e de cluster nas células
de grade. As células que contém valores nao rotulados sempre mostram valores. Clique em Atualizar
camada para preencher novamente a grade com cada combinacao de valores de dados rotulados para
variaveis na grade.

Excluir. Para especificar tamanhos para um subconjunto de combinacées de estrato/cluster, mova uma
ou mais variaveis para a lista de exclusdo. Essas variaveis nao sao usadas para definir tamanhos de
amostra.

Assistente de preparacao de analise: resumo do plano

Esta € a Ultima etapa de cada estagio, fornecendo um resumo das especificagdes do projeto de analise
até o estagio atual. A partir daqui, € possivel prosseguir para a proxima etapa (criando-a, se necessario)
ou salvar as especificacoes de analise.

Se nao for possivel incluir outro estagio, é provavel que:

« Nenhuma variavel de cluster foi especificada na etapa Variaveis de design.
« Vocé selecionou a estimativa WR na etapa Método de estimativa.
- Este é o terceiro estagio da andlise, e 0 assistente suporta no maximo trés estagios.
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Assistente de preparacao de analise: conclusao

Esta é a etapa final. E possivel salvar o arquivo de plano agora ou colar suas selecoes em uma janela de
sintaxe.

Ao fazer mudancas em estagios no arquivo de plano existente, & possivel salvar o plano editado em

um novo arquivo ou substituir o arquivo existente. Ao incluir estagios sem fazer mudancas nos estagios
existentes, o Assistente substitui automaticamente o arquivo de plano existente. Se vocé deseja salvar o
plano em um novo arquivo, escolha Colar a sintaxe gerada pelo Assistente em uma janela de sintaxe e
altere o nome do arquivo nos comandos de sintaxe.

Modificando um plano de analise existente
1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Preparar para analise...

2. Selecione Editar um arquivo de plano e escolha o nome de um arquivo de plano para o qual vocé
salvara o plano de analise.

3. Cligue em Avancar para continuar pelo assistente.
4. Revise o plano de analise na etapa Resumo de Plano e, em seguida, clique em Avancar.

As etapas subsequentes sao basicamente as mesmas de um novo design. Para obter mais
informacoes, consulte a Ajuda para etapas individuais.

5. Navegue até a etapa Concluir e especifique um novo nome para o arquivo de plano editado ou opte por
substituir o arquivo de plano existente.

Opcionalmente, é possivel remover estagios do plano.

Assistente de preparacao de analise: resumo do plano
Esta etapa permite revisar o plano de analise e remover estagios do plano.

Remover estagios. Vocé pode remover os estagios 2 e 3 de um design de varios estagios. Como um plano
deve ter pelo menos um estagio, é possivel editar, mas nao remover o estagio 1 do design.

Plano de amostras complexas

Os procedimentos de analise de Amostras Complexas requerem especificacdes de analise de uma analise
ou arquivo de plano de amostra para fornecer resultados validos.

Plano. Especifique o caminho de um arquivo de plano de analise ou amostra.

Probabilidades conjuntas. Para usar a estimativa WOR desigual para clusters desenhados usando um
método PPS WOR, vocé precisa especificar um arquivo separado ou um conjunto de dados aberto
contendo as probabilidades conjuntas. Este arquivo ou conjunto de dados é criado pelo assistente de
amostragem durante a amostragem.

Frequéncias de amostras complexas

O procedimento Frequéncias de amostras complexas produz tabelas de frequéncia para variaveis
selecionadas e exibe estatisticas univariadas. Opcionalmente, é possivel solicitar estatisticas por
subgrupos, definidas por uma ou mais variaveis categoricas.

Exemplo. Usando o procedimento Frequéncias de Amostras Complexas, & possivel obter estatisticas
tabulares univariadas para o uso de vitaminas entre cidadaos dos EUA, com base nos resultados do
National Health Interview Survey (NHIS) e com um plano de analise apropriado para esses dados de uso
publico.

Estatisticas. O procedimento produz estimativas de tamanhos de populacao de células e porcentagens
de tabela, além de erros padrao, intervalos de confianca, coeficientes de variagao, efeitos de projeto,
raizes quadradas de efeitos de projeto, valores cumulativos e contagens nao ponderadas para cada
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estimativa. Além disso, estatisticas de qui-quadrado e razao de verossimilhanca sdo computadas para o
teste de proporgoes celulares iguais.

Consideracgoes de dados de Frequéncias de amostras complexas

Dados. As variaveis para as quais sao produzidas tabelas de frequéncia devem ser categéricas. As
variaveis de subpopulagdo podem ser sequéncia de caracteres ou numéricas, mas devem ser categoricas.

Suposicoes. Os casos no arquivo de dados representam uma amostra de um design complexo que deve
ser analisado de acordo com as especificagdes no arquivo selecionado na caixa de dialogo Plano de
amostras complexas.

Obtendo Frequéncias de amostras complexas
1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Frequéncias...

2. Selecione um arquivo de plano. Opcionalmente, selecione um arquivo de probabilidade conjuntas
customizado.

3. Clique Continuar.

4. Na caixa de dialogo Frequéncias de amostras complexas, selecione pelo menos uma variavel de
frequéncia.

Opcionalmente, é possivel especificar variaveis para definir subpopulacoes. As estatisticas sao calculadas
separadamente para cada subpopulacao.

Estatisticas de frequéncias de amostras complexas

Células. Este grupo permite solicitar estimativas dos tamanhos de populacao de células e porcentagens
da tabela.

Estatisticas. Este grupo produz estatisticas associadas ao tamanho da populagdo ou porcentagem da
tabela.

« Erro padrao. O erro padrao da estimativa.

- Intervalo de confianca. Um intervalo de confianca para a estimativa, usando o nivel especificado.
- Coeficiente de variagao. A razao entre o erro padrao da estimativa e a estimativa.

« Contagem nao ponderada. O numero de unidades usadas para calcular a estimativa.

- Efeito do design. A razdo entre a variancia da estimativa e a variancia obtida assumindo que a
amostra € uma amostra aleatéria simples. Esta € uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

- Raiz quadrada de efeito do design. Esta é uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

« Valores acumulativos. A estimativa cumulativa por meio de cada valor da variavel.

Teste de proporcoes de célula iguais. Isso produz testes de qui-quadrado e razao de verossimilhanga da
hipotese de que as categorias de uma variavel tém frequéncias iguais. Testes separados sdao executados
para cada variavel.

12 IBM SPSS Complex Samples 29



Valores omissos de amostras complexas

H Complex Samples Crosstabs: Missing Values

Tahlzz
@ Lze all available data (table-by-table deletion)

O use conzistent caze basze (listwise deletion)

-Categorical Design Yariables
@ Uzer-migsing values are invalid
©) User-missing values are valid

Cazes with invalid data for any categorical design
variables are excluded from the analysis.

Eortinue]) | cancel J[_tep |

Figura 3. Caixa de didlogo Valores Omissos

Tabelas. Este grupo determina quais casos sdo usados na analise.

« Use todos os dados disponiveis. Os valores omissos sdo determinados em uma base de tabela por
tabela. Assim, os casos usados para calcular as estatisticas podem variar entre as tabelas de frequéncia
ou tabulacao cruzada.

- Usar base de caso consistente. Os valores ausentes sao determinados em todas as variaveis. Assim,
os casos usados para calcular as estatisticas sdao consistentes nas tabelas.

Variaveis de design categorico. Este grupo determina se os valores omissos do usuario sdo validos ou
invalidos.

Opcoes de amostras complexas

ﬁ Complex Samples Crosstabs: Options ﬁ

r=ubpopulation Display
@) Allin the same table
@) Each in a zeparate table

| Continiel] | cancet | e |

Figura 4. Caixa de didlogo Opgdes

Exibicao de subpopulacio. E possivel optar por exibir subpopulacdes na mesma tabela ou em tabelas
separadas.

Descricoes de amostras complexas

0 procedimento Descritivos de Amostras Complexas exibe estatisticas basicas univariadas para varias
variaveis. Opcionalmente, € possivel solicitar estatisticas por subgrupos, definidas por uma ou mais
variaveis categoricas.

Exemplo. Usando o procedimento Descritivos de Amostras Complexas, é possivel obter estatisticas
descritivas univariadas para os niveis de atividade dos cidadaos dos EUA, com base nos resultados do
National Health Interview Survey (NHIS) e com um plano de analise apropriado para esses dados de uso
publico.

Estatisticas. O procedimento produz as médias e somas, mais testes t, erros padrao, intervalos de
confianca, coeficientes de variagao, contagens nao ponderadas, tamanhos da populagao, efeitos de
design e as raizes quadradas de efeitos de design para cada estimativa.

Consideracgoes de dados de amostras complexas descritivas

Capitulo 1. Amostras complexas 13



Dados. As medidas devem ser variaveis de escala. As variaveis de subpopulacdo podem ser sequéncia de
caracteres ou numeéricas, mas devem ser categoricas.

Suposicoes. Os casos no arquivo de dados representam uma amostra de um design complexo que deve
ser analisado de acordo com as especificagdes no arquivo selecionado na caixa de dialogo Plano de
amostras complexas.

Obtendo amostras complexas descritivas

1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Descritivas...

2. Selecione um arquivo de plano. Opcionalmente, selecione um arquivo de probabilidades conjunta

customizado.

3. Clique Continuar.

4. Na caixa de dialogo Descritivos de Amostras Complexas, selecione pelo menos uma variavel de

medida.

Opcionalmente, é possivel especificar variaveis para definir subpopulacoes. As estatisticas sao calculadas
separadamente para cada subpopulacao.

Estatisticas descritivas de amostras complexas

Resumos. Este grupo permite solicitar estimativas das médias e somas das variaveis de medida. Além
disso, & possivel solicitar testes t das estimativas com relacdo a um valor especificado.

Estatisticas. Este grupo produz estatisticas associadas a média ou soma.

Erro padrao. O erro padrao da estimativa.

Intervalo de confianca. Um intervalo de confianca para a estimativa, usando o nivel especificado.
Coeficiente de variacao. A razao entre o erro padrao da estimativa e a estimativa.

Contagem nao ponderada. O niumero de unidades usadas para calcular a estimativa.

Tamanho da populacao. O nimero estimado de unidades na populacao.

Efeito do design. A razao entre a variancia da estimativa e a variancia obtida assumindo que a
amostra é uma amostra aleatéria simples. Esta € uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

Raiz quadrada de efeito do design. Esta é uma medida do efeito da especificagdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

Valores omissos de amostras complexas descritivas

Estatisticas para variaveis de medida. Este grupo determina quais casos sdo usados na analise.

Use todos os dados disponiveis. Os valores ausentes sdo determinados variavel por variavel, portanto,
os casos usados para calcular as estatisticas podem variar entre as variaveis de medida.

Assegure a base de caso consistente. Os valores ausentes sao determinados em todas as variaveis,
portanto, os casos usados para calcular as estatisticas sdo consistentes.

Variaveis de design categorico. Este grupo determina se os valores omissos do usuario sao validos ou
invalidos.
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Opcoes de amostras complexas

Complex Samples Crosstabs: Options @

rSubpopulation Display
@ &l in the same tahle
(@) Each in a separate table

[Cormnuel[ Cancel ][ Help ]

Figura 5. Caixa de didlogo Op¢des

Exibicao de subpopulacio. E possivel optar por exibir subpopulacdes na mesma tabela ou em tabelas
separadas.

Tabulacoes cruzadas de amostras complexas

O procedimento Tabelas cruzadas de amostras complexas produz tabelas de tabulacao cruzada para
pares de variaveis selecionadas e exibe estatisticas bidirecionais. Opcionalmente, é possivel solicitar
estatisticas por subgrupos, definidas por uma ou mais variaveis categéricas.

Exemplo. Usando o procedimento Tabelas cruzadas de amostras complexas, é possivel obter estatisticas
de classificagao cruzada para frequéncia de tabagismo por uso de vitaminas de cidaddos dos EUA, com
base nos resultados do National Health Interview Survey (NHIS) e com um plano de analise apropriado
para esses dados de uso publico.

Estatisticas. O procedimento produz estimativas de tamanhos de preenchimento de células e
porcentagens de linhas, colunas e tabelas, além de erros padrao, intervalos de confianca, coeficientes

de variacgao, valores esperados, efeitos de projeto, raizes quadradas de efeitos de projeto, residuos,
residuos ajustados e contagens nao ponderadas para cada estimativa. A razdo de chances, risco relativo e
diferenca de risco sao calculados para tabelas 2 por 2. Além disso, as estatisticas de Pearson e razdo de
verossimilhanca sdo computadas para o teste de independéncia das variaveis de linha e coluna.

Consideragoes de dados de tabulacdes cruzadas de amostras complexas

Dados. As variaveis de linha e coluna devem ser categéricas. As variaveis de subpopulacdo podem ser
sequéncia de caracteres ou numeéricas, mas devem ser categoéricas.

Suposicoes. Os casos no arquivo de dados representam uma amostra de um design complexo que deve
ser analisado de acordo com as especificagdes no arquivo selecionado na caixa de dialogo Plano de
amostras complexas.

Obtendo tabulagdes cruzadas de amostras complexas
1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Tabulagoes cruzadas...

2. Selecione um arquivo de plano. Opcionalmente, selecione um arquivo de probabilidades conjunta
customizado.

3. Cligue Continuar.

4. Na caixa de didlogo Tabelas cruzadas de amostras complexas, selecione pelo menos uma variavel de
linha e uma variavel de coluna.

Opcionalmente, é possivel especificar variaveis para definir subpopulacoes. As estatisticas sdo calculadas
separadamente para cada subpopulacao.

Estatisticas de Tabulacoes cruzadas de amostras complexas

Células. Esse grupo permite solicitar estimativas do tamanho da populacdo de células e porcentagens de
linhas, colunas e tabelas.
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Estatisticas. Esse grupo produz estatisticas associadas ao tamanho da populacdo e porcentagens de
linha, coluna e tabela.

« Erro padrao. O erro padrao da estimativa.
- Intervalo de confianca. Um intervalo de confianca para a estimativa, usando o nivel especificado.
- Coeficiente de variacao. A razao entre o erro padrao da estimativa e a estimativa.

« Valores esperados. O valor esperado da estimativa, na hipotese de independéncia da variavel linha e
coluna.

« Contagem nao ponderada. O nimero de unidades usadas para calcular a estimativa.

- Efeito do design. A razdo entre a variancia da estimativa e a variancia obtida assumindo que a
amostra é uma amostra aleatéria simples. Esta € uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

« Raiz quadrada de efeito do design. Esta € uma medida do efeito da especificagao de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

« Residuais. O valor esperado é o nimero de casos que vocé esperaria na célula se nao houvesse relacao
entre as duas variaveis. Um residuo positivo indica que ha mais casos na célula do que haveria se as
variaveis de linha e coluna fossem independentes.

« Residuos ajustados. O residuo de uma célula (observado menos o valor esperado) dividido por uma
estimativa de seu erro padrao. O residuo padronizado resultante é expresso em unidades de desvio
padrdo acima ou abaixo da média.

Resumos para tabelas 2 por 2. Este grupo produz estatisticas para tabelas nas quais as variaveis de
linha e coluna tém duas categorias cada. Cada um ¢ uma medida da forca da associacdo entre a presenca
de um fator e a ocorréncia de um evento.

« Razao de chances. A razao de chances pode ser usada como estimativa de risco relativo quando a
ocorréncia do fator é rara.

« Risco relativo. A razdo entre o risco de um evento na presenca do fator e o risco do evento na auséncia
do fator.

- Diferenca de risco. A diferenca entre o risco de um evento na presenca do fator e o risco do evento na
auséncia do fator.

Teste de independéncia de linhas e colunas. Isso produz testes de qui-quadrado e razdo de
verossimilhanca da hipétese de que uma variavel de linha e coluna sao independentes. Testes separados
sao realizados para cada par de variaveis.

Valores omissos de amostras complexas

Complex Samples Crosstabs: Missing Values

Tables
@ Uze all available data (table-by-table deletion)

© Use conzistent caze basze (listwise deletion)

Categarical Design Watiables
@) User-missing values are invalid
&) Uzer-mizsing values are valid

Cazes with invalid data for any categorical design
variables are excluded from the analysis.

][ Canicel ][ Help ]

[icorti

Figura 6. Caixa de didlogo Valores Omissos

Tabelas. Este grupo determina quais casos sdo usados na analise.
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« Use todos os dados disponiveis. Os valores omissos sdo determinados em uma base de tabela por
tabela. Assim, os casos usados para calcular as estatisticas podem variar entre as tabelas de frequéncia
ou tabulacao cruzada.

- Usar base de caso consistente. Os valores ausentes sao determinados em todas as variaveis. Assim,
os casos usados para calcular as estatisticas sao consistentes nas tabelas.

Variaveis de design categdrico. Este grupo determina se os valores omissos do usuario sdo validos ou
invalidos.

Opcoes de amostras complexas

Complex Samples Crosstabs: Options ﬁ

r=ubpopulation Display
@ Allinthe same tahle
(@) Each in a separate table

|[ Cancel ][ Help ]

Figura 7. Caixa de didlogo Op¢des

Exibicdo de subpopulacao. E possivel optar por exibir subpopulacdes na mesma tabela ou em tabelas
separadas.

Razoes de amostras complexas

O procedimento Razdes de amostras complexas exibe estatisticas basicas univariadas para razdes de
variaveis. Opcionalmente, é possivel solicitar estatisticas por subgrupos, definidas por uma ou mais
variaveis categoricas.

Exemplo. Usando o procedimento Indices de Amostras Complexas, é possivel obter estatisticas
descritivas para a razao entre o valor da propriedade atual e o ultimo valor avaliado, com base nos
resultados de uma pesquisa de opiniao estadual realizada de acordo com um projeto complexo e com um
plano de analise adequado para os dados.

Estatisticas. O procedimento produz estimativas de razao, testes t, erros padrao, intervalos de confianga,
coeficientes de variagao, contagem nao ponderadas, tamanhos de populacao, efeitos do design e as
raizes quadradas de efeitos do design.

Consideragoes de dados de proporgao de amostras complexas

Dados. Os numeradores e denominadores devem ser varidveis de escala de valor positivo. As variaveis de
subpopulagao podem ser sequéncia de caracteres ou numéricas, mas devem ser categoricas.

Suposic¢oes. Os casos no arquivo de dados representam uma amostra de um design complexo que deve
ser analisado de acordo com as especificagdes no arquivo selecionado na caixa de dialogo Plano de
amostras complexas.

Obtendo razdoes de amostras complexas
1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Razoes...

2. Selecione um arquivo de plano. Opcionalmente, selecione um arquivo de probabilidades conjunta
customizado.

3. Cligue Continuar.

4. Na caixa de didlogo Razdes de amostras complexas, selecione pelo menos uma variavel de numerador
e uma variavel de denominador.

Opcionalmente, é possivel especificar varidveis para definir subgrupos para os quais as estatisticas sao
produzidas.
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Estatisticas de razao de amostras complexas
Estatisticas. Este grupo produz estatisticas associadas a estimativa da razao.

« Erro padrao. O erro padrao da estimativa.

- Intervalo de confianca. Um intervalo de confianca para a estimativa, usando o nivel especificado.
- Coeficiente de variacdo. A razao entre o erro padrao da estimativa e a estimativa.

« Contagem nao ponderada. O numero de unidades usadas para calcular a estimativa.

« Tamanho da populagao. O numero estimado de unidades na populacao.

- Efeito do design. A razdo entre a variancia da estimativa e a varincia obtida assumindo que a
amostra é uma amostra aleatéria simples. Esta € uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

« Raiz quadrada de efeito do design. Esta é uma medida do efeito da especificagao de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

teste t. E possivel selecionar testes t das estimativas com relacao a um valor especificado.

Valores omissos de razoes de amostras complexas
Razoes. Este grupo determina quais casos sao usados na analise.

« Use todos os dados disponiveis. Os valores omissos sdo determinados em uma base razao por
razao. Assim, os casos usados para calcular as estatisticas podem variar entre os pares numerador-
denominador.

- Assegure a base de caso consistente. Os valores ausentes sdo determinados em todas as variaveis.
Assim, os casos usados para calcular estatisticas sdo consistentes.

Variaveis de design categorico. Este grupo determina se os valores omissos do usuario sao validos ou
invalidos.

Opcoes de amostras complexas

Complex Samples Crosstabs: Options

r=ubpopulation Display
@ Allinthe same tahle
(@) Each in a separate table

[

Figura 8. Caixa de didlogo Opgdes
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Exibicao de subpopulacio. E possivel optar por exibir subpopulacdes na mesma tabela ou em tabelas
separadas.

Modelo linear geral de amostras complexas

O procedimento Modelo Linear Geral de Amostras Complexas (CSGLM) realiza analise de regressao linear,
bem como analise de varidncia e covariancia, para amostras extraidas por métodos de amostragem
complexos. Opcionalmente, é possivel solicitar analises para uma subpopulagao.

Exemplo. Uma cadeia de supermercados pesquisou um conjunto de clientes sobre seus habitos de
compra, de acordo com um design complexo. Dados os resultados da pesquisa e quanto cada cliente
gastou no més anterior, a loja quer ver se a frequéncia com que os clientes compram esta relacionada
ao valor que eles gastam em um més, controlando o género do cliente e incorporando o design de
amostragem.

Estatisticas. O procedimento produz estimativas, erros padrao, intervalos de confiancga, testes t, efeitos
de design e raizes quadradas de efeitos de design para parametros do modelo, bem como as correlagdes
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e covariancias entre estimativas paramétrica. Medidas de ajuste do modelo e estatisticas descritivas para
as variaveis dependentes e independentes também estao disponiveis. Além disso, é possivel solicitar
médias marginais estimadas para niveis de fatores de modelo e interacdes de fatores.

Consideragoes de dados do Modelo linear geral de amostras complexas

Dados. A variavel dependente é quantitativa. Os fatores sao categoéricos. Covaridveis sao variaveis
quantitativas que estao relacionadas a variavel dependente. As variaveis de subpopulagao podem ser
sequéncia de caracteres ou numéricas, mas devem ser categoricas.

Suposicoes. Os casos no arquivo de dados representam uma amostra a partir de um design complexo
que devem ser analisada de acordo com as especificagdes no arquivo selecionado na caixa de dialogo
Plano de amostras complexas.

Obtendo um modelo linear geral de amostras complexas
1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Modelo linear geral...

2. Selecione um arquivo de plano. Opcionalmente, selecione um arquivo de probabilidades conjunta
customizado.

3. Clique Continuar.
4. Na caixa de dialogo Modelo linear geral de amostras complexas, selecione uma variavel dependente.

Opcionalmente, é possivel:

« Selecione variaveis para fatores e covariaveis, conforme apropriado para seus dados.

« Especifique uma variavel para definir uma subpopulacgao. A analise é realizada apenas para a categoria
selecionada da variavel de subpopulacao.

Modelo linear geral de amostras complexas

Especificar Efeitos do Modelo. Por padrao, o procedimento cria um modelo de efeitos principais usando
os fatores e covariaveis especificados na caixa de dialogo principal. Como alternativa, € possivel criar um
modelo personalizado que inclua efeitos de interacdo e termos aninhados.

Termos nao aninhados

Para os fatores e covariaveis selecionados:

Interacao. Cria o termo de interacdo de alto nivel para todas as variaveis selecionadas.
Efeitos principais. Cria um termo dos principais efeitos para cada variavel selecionada.
Todas 2 fatores. Cria todas as interacoes bidirecionais possiveis das variaveis selecionadas.
Todos os 3 fatores. Cria todas as interacdes de trés vias possiveis das variaveis selecionadas.
Todas 4 fatores. Cria todas as possiveis interacdes de quatro vias das variaveis selecionadas.
Todas 5 fatores. Cria todas as possiveis interacdes de cinco vias das variaveis selecionadas.
Termos aninhados

E possivel construir termos aninhados para seu modelo neste procedimento. Os termos aninhados sao
Uteis para modelar o efeito de um fator ou covariavel cujos valores nao interagem com os niveis do outro
fator. Por exemplo, uma rede de supermercados pode seguir os habitos de gastos de seus clientes em
varios locais de loja. Como cada cliente frequenta somente um desses locais, o efeito do Cliente pode ser
considerado aninhado dentro do efeito do Local de armazenamento.

Além disso, é possivel incluir os efeitos de interacdo, como termos polinomiais envolvendo a mesma
covariavel, ou incluir diversos niveis de aninhamento no termo aninhado.

Limitacoes. Os termos aninhados possuem as restricoes a seguir:

« Todos os fatores em uma interacao devem ser exclusivos. Dessa forma, se A for um fator, entao,
especificar A*A é invalido.
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» Todos os fatores dentro de um efeito aninhado devem ser exclusivos. Dessa forma, se A for um fator,
entao, especificar A(A) é invalido.

« Nenhum efeito pode ser aninhado dentro de uma covariavel. Dessa forma, se A for um fator e X for uma
covariavel, a especificacao de A(X) sera invalida.

Intercepto. O intercepto geralmente é incluido no modelo. Se vocé conseguir presumir a passagem de
dados por meio da origem, sera possivel excluir o intercepto. Mesmo se vocé incluir o intercepto no
modelo, podera escolher suprimir as estatisticas relacionados a ele.

Estatisticas de modelo linear geral de amostras complexas

Parametros de modelo. Este grupo permite controlar a exibicao de estatisticas relacionadas aos
parametros do modelo.

- Estimativa. Exibe estimativas dos coeficientes.
« Erro padrao. Exibe o erro padrao para cada estimativa de coeficiente.

- Intervalo de confianga. Exibe um intervalo de confianga para cada estimativa de coeficiente. O nivel de
confianca para o intervalo é configurado na caixa de dialogo Opcoes.

- teste t. Exibe um teste t de cada estimativa de coeficiente. A hipdtese nula para cada teste é que o valor
do coeficiente é 0.

« Covaridncias de estimativas paramétrica. Exibe uma estimativa da matriz de covaridncias para os
coeficientes do modelo.

« Correlacoes de estimativas paramétrica. Exibe uma estimativa da matriz de correlagées para os
coeficientes do modelo.

- Efeito do design. A razdo entre a variancia da estimativa e a variancia obtida assumindo que a
amostra € uma amostra aleatéria simples. Esta € uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

- Raiz quadrada de efeito do design. Esta é uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

Ajuste do modelo. Exibe estatisticas de R 2 e de erro quadratico médio raiz.

Médias de populacao de variavel dependente e covariaveis. Exibe informacgdes resumidas sobre a
variavel dependente, covaridveis e fatores.

Informacoes do plano de amostra. Exibe informagdes resumidas sobre a amostra, incluindo a contagem
nao ponderada e o tamanho da populagao.

Testes de hipotese de amostras complexas

Estatistica do teste. Este grupo permite selecionar o tipo de estatistica usada para testar as hipdteses. E
possivel escolher entre F, F ajustado, qui-quadrado e qui-quadrado ajustado.

Amostragem de graus de liberdade. Este grupo fornece o controle sobre os graus de liberdade do plano
de amostragem usados calcular valores de p para todas as estatisticas de teste. Se baseado no desenho
amostral, o valor é a diferenga entre o nimero de unidades primarias de amostragem e o nimero de
estratos na primeira etapa de amostragem. Como alternativa, é possivel configurar graus de liberdade
customizados especificando um ndmero inteiro positivo.

Ajuste para Varias Comparacoes. Ao executar teste de hipdteses com diversos contrastes, o nivel de
significancia global podera ser ajustado a partir dos niveis de significAncia para os contrastes incluidos.
Este grupo permite que vocé escolha o método de ajuste.

- Diferenca menos significativa. Este método ndo controla a probabilidade global de rejeitar as
hipoteses de que alguns contrastes lineares sao diferentes dos valores da hipdtese nula.

« Sidak Sequencial. Este € um procedimento de Sidak de rejeicdo sequencialmente decrescente que
tende ser muito menos conservador em termos de rejeicao de hipoteses individuais, mas mantém o
mesmo nivel de significancia geral.
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« Bonferroni Sequencial. Este € um procedimento de Bonferroni de rejeicao sequencialmente decrescente
que tende ser muito menos conservador em termos de rejeicao de hipdteses individuais, mas mantém o
mesmo nivel de significancia geral.

- Sidak. Este método fornece limites mais apertados que a abordagem de Bonferroni.

« Bonferroni. Este método ajusta o nivel de significAncia observada para o fato de que diversos contrastes
estao sendo testados.

Médias estimadas do modelo linear geral de amostras complexas

A caixa de didlogo Médias estimadas permite exibir as médias marginais estimadas pelo modelo para
niveis de fatores e interacdes de fatores especificadas na subcaixa de didlogo Modelo. Também é possivel
solicitar que a média geral da populacao seja exibida.

Termo. Médias estimadas sao calculadas para os fatores e interacdes entre fatores selecionados.

Contraste. O contraste determina como os testes de hipoteses sao configurados para comparar as
médias estimadas.

« Simples.Compara a média de cada nivel com a média de um nivel especificado. Esse tipo de contraste é
util quando ha um grupo de controle.

« Desvio. Compara a média de cada nivel (exceto uma categoria de referéncia) com a média de todos os
niveis (média geral). Os niveis do fator podem estar em qualquer ordem.

« Diferenca. Compara a média de cada nivel (exceto do primeiro) com a média dos niveis anteriores. As
vezes sao chamados de contraste de Helmert reversos.

« Helmert. Compara a média de cada nivel do fator (exceto do ultimo) com a média dos niveis
subsequentes.

« Repetido. Compara a média de cada nivel (exceto do Ultimo) com a média dos niveis subsequentes.

« Polinomial. Compara o efeito linear, o efeito quadratico, o efeito cubico, e assim por diante. O primeiro
grau de liberdade contém o efeito linear em todas as categorias, o segundo grau de liberdade, o
efeito quadratico, e assim por diante. Esses contrastes sao frequentemente utilizados para estimar as
tendéncias polinomiais.

Categoria de referéncia. Os contrastes simples e de desvio requerem uma categoria de referéncia ou
nivel de fator com o qual os outros sdo comparados.

Salvar modelo linear geral de amostras complexas

Salvar variaveis. Este grupo permite que vocé salve os valores preditos do modelo e os residuos como
novas variaveis no arquivo de trabalho.

Exportar modelo como ddos do IBM SPSS Statistics. Grava um conjunto de dados no formato do

IBM SPSS Statistics que contém a correlacdo parameétrica ou matriz de covaridncias com as estimativas
paramétrica, erros padrao, valores de significancia e graus de liberdade. A ordem das variaveis no arquivo
de matriz € mostrada a seguir.

- rowtype_. Recebe valores (e rotulos de valor), COV (Covariancias), CORR (Correlagoes), EST
(Estimativas de parametros), SE (Erros padrao), SIG (Niveis de significancia) e DF (Graus de liberdade
do projeto de amostragem). Ha um caso separado com o tipo de linha COV (ou CORR) para cada
parametro do modelo, além de um caso separado para cada um dos outros tipos de linha.

- varname_. Assume os valores P1, P2, ..., correspondentes a uma lista ordenada de todos os
parametros do modelo, para os tipos de linha COV ou CORR, com rétulos de valor correspondentes
as cadeias de parametros mostradas na tabela de estimativas de pardmetros. As células estdao em
branco para outros tipos de linha.

« P4, P2, ... Essas variaveis correspondem a uma lista ordenada de todos os parametros do modelo, com
rotulos de variaveis correspondentes as cadeias de pardmetros mostradas na tabela de estimativas de
parametros, e assumem valores de acordo com o tipo de linha. Para pardmetros redundantes, todas
as covariancias sao configuradas como zero; as correlagdes sao configuradas para o valor omisso do
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sistema; todas as estimativas de parametros sao configuradas em zero; e todos os erros padrao, niveis
de significancia e graus de liberdade residuais sdao configuradas para o valor omisso do sistema.

Nota: este arquivo ndo é imediatamente utilizavel para analises adicionais em outros procedimentos que
leem um arquivo matriz, a menos que esses procedimentos aceitem todos os tipos de linhas exportados
aqui.

Exportar modelo como XML. Salva as estimativas paramétrica e a matriz de covariancia paramétrica,
se selecionada, em formato XML (PMML). E possivel usar esse arquivo de modelo para aplicar as
informacdes de modelo a outros arquivos de dados para propositos de escoragem. para obter mais
informacoes.

Opcoes de modelo linear geral de amostras complexas

Valores Omissos de Usuario. Todas as variaveis de projeto, assim como a variavel dependente e
quaisquer covariaveis, devem ter dados validos. Casos com dados invalidos para qualquer uma dessas
variaveis sao excluidos da analise. Esses controles permitem que vocé decida se os valores ausentes do
usuario sao tratados como validos entre as variaveis de estratos, cluster, subpopulacao e de fator.

Intervalo de Confianca. Este € o nivel de intervalo de confianca para estimativas de coeficientes e
médias marginais estimadas. Especifique um valor maior ou igual a 50 e menor que 100.

Recursos adicionais de comando CSGLM

0 idioma da sintaxe de comando também permite:

« Especifique testes customizados de efeitos versus uma combinacao linear ou um valor (usando o
subcomando CUSTOM).

« Fixar covariaveis em valores diferentes de suas médias ao calcular médias marginais estimadas (usando
o subcomando EMMEANS).

« Especifique uma métrica para contrastes polinomiais (usando o subcomando EMMEANS).

 Especifique um valor de tolerancia para a verificagao de singularidade (usando o subcomando
CRITERIA).

« Crie nomes especificados pelo usuario para as variaveis salvas (utilizando o subcomando SAVE).
» Produza uma tabela de funcoes estimaveis gerais (usando o subcomando PRINT).

Consulte a Referéncia de Sintaxe de Comando para obter informacdes de sintaxe completa.

Regressao logistica de amostras complexas

0 procedimento Regressao Logistica de Amostras Complexas executa a andlise de regressao logistica em
uma variavel dependente binaria ou multinomial para amostras extraidas por métodos de amostragem
complexos. Opcionalmente, é possivel solicitar analises para uma subpopulacao.

Exemplo. Um responsavel pelo empréstimo coletou registros anteriores de clientes que concederam
empréstimos em varias agéncias diferentes, de acordo com um design complexo.que fizeram
empréstimos em varias agéncias diferentes, de acordo com um design complexo. Ao incorporar o
desenho da amostra, o oficial quer ver se a probabilidade de inadimpléncia de um cliente esta
relacionada a idade, histérico de emprego e valor da divida de crédito.

Estatisticas. O procedimento produz estimativas, estimativas exponenciadas, erros padrao, intervalos de
confianca, testes t, efeitos de design e raizes quadradas de efeitos de design para parametros de modelo,
bem como as correlacdes e covariancias entre estimativas paramétrica. Pseudoestatisticas R 2, tabelas
de classificagao e estatisticas descritivas para as variaveis dependentes e independentes também estao
disponiveis.

Consideragoes sobre dados de regressao logistica de amostras complexas
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Dados. A variavel dependente é categorica. Os fatores sao categdricos. Covariaveis sdo variaveis
quantitativas que estao relacionadas a variavel dependente. As variaveis de subpopulagcao podem ser
sequéncia de caracteres ou numéricas, mas devem ser categoricas.

Suposicoes. Os casos no arquivo de dados representam uma amostra a partir de um design complexo
que devem ser analisada de acordo com as especificagdes no arquivo selecionado na caixa de dialogo
Plano de amostras complexas.

Obtendo Amostras Complexas Regressado Logistica
1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Regressao logistica...

2. Selecione um arquivo de plano. Opcionalmente, selecione um arquivo de probabilidades conjunta
customizado.

3. Clique Continuar.
4. Na caixa de didlogo Regressao logistica de amostras complexas, selecione uma variavel dependente.

Opcionalmente, € possivel:

« Selecione variaveis para fatores e covariaveis, conforme apropriado para seus dados.

« Especifique uma variavel para definir uma subpopulacgao. A analise é realizada apenas para a categoria
selecionada da variavel de subpopulacao.

Categoria de referéncia de regressao logistica de amostras complexas

Por padrao, o procedimento de Regressao Logistica de Amostras Complexas torna a categoria de maior
valor a categoria de referéncia. Essa caixa de didlogo permite especificar o valor mais alto, o valor mais
baixo ou uma categoria personalizada como a categoria de referéncia.

Modelo de regressao logistica de Amostras Complexas

Especificar Efeitos do Modelo. Por padrao, o procedimento cria um modelo de efeitos principais usando
os fatores e covariaveis especificados na caixa de dialogo principal. Como alternativa, € possivel criar um
modelo personalizado que inclua efeitos de interacdo e termos aninhados.

Termos nao aninhados

Para os fatores e covariaveis selecionados:

Interacao. Cria o termo de interacdo de alto nivel para todas as variaveis selecionadas.
Efeitos principais. Cria um termo dos principais efeitos para cada variavel selecionada.
Todas 2 fatores. Cria todas as interacoes bidirecionais possiveis das variaveis selecionadas.
Todos os 3 fatores. Cria todas as interacdes de trés vias possiveis das variaveis selecionadas.
Todas 4 fatores. Cria todas as possiveis interacdes de quatro vias das variaveis selecionadas.
Todas 5 fatores. Cria todas as possiveis interacdes de cinco vias das variaveis selecionadas.
Termos aninhados

E possivel construir termos aninhados para seu modelo neste procedimento. Os termos aninhados sao
Uteis para modelar o efeito de um fator ou covariavel cujos valores nao interagem com os niveis do outro
fator. Por exemplo, uma rede de supermercados pode seguir os habitos de gastos de seus clientes em
varios locais de loja. Como cada cliente frequenta somente um desses locais, o efeito do Cliente pode ser
considerado aninhado dentro do efeito do Local de armazenamento.

Além disso, é possivel incluir os efeitos de interacdo, como termos polinomiais envolvendo a mesma
covariavel, ou incluir diversos niveis de aninhamento no termo aninhado.

Limitacoes. Os termos aninhados possuem as restricoes a seguir:
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« Todos os fatores em uma interacao devem ser exclusivos. Dessa forma, se A for um fator, entao,
especificar A*A é invalido.

« Todos os fatores dentro de um efeito aninhado devem ser exclusivos. Dessa forma, se A for um fator,
entdo, especificar A(A) é invalido.

« Nenhum efeito pode ser aninhado dentro de uma covariavel. Dessa forma, se A for um fator e X for uma
covariavel, a especificacdo de A(X) sera invalida.

Intercepto. O intercepto geralmente é incluido no modelo. Se vocé conseguir presumir a passagem de
dados por meio da origem, sera possivel excluir o intercepto. Mesmo se vocé incluir o intercepto no
modelo, podera escolher suprimir as estatisticas relacionados a ele.

Estatisticas de Regressao logistica de amostras complexas
Ajuste do modelo. Controla a exibicdo de estatisticas que medem o desempenho geral do modelo.

« Pseudo R-quadrado. A estatistica R 2 de regressao linear ndo possui uma contraparte exata entre
modelos de regressao logistica. Em vez disso, ha varias medidas que tentam imitar as propriedades da
estatistica R 2.

- Tabela de classificagao. Exibe as classificagdes cruzadas tabuladas da categoria observada pela
categoria prevista pelo modelo na variavel dependente.

Parametros. Este grupo permite controlar a exibicio de estatisticas relacionadas aos pardmetros do
modelo.

- Estimativa. Exibe estimativas dos coeficientes.

- Estimativa exponenciada. Exibe a base do logaritmo natural elevado a poténcia das estimativas dos
coeficientes. Embora a estimativa tenha boas propriedades para testes estatisticos, a estimativa e
exponencial, ou exp(B), & mais facil de interpretar.

« Erro padrao. Exibe o erro padrao para cada estimativa de coeficiente.

- Intervalo de confianga. Exibe um intervalo de confianga para cada estimativa de coeficiente. O nivel de
confianca para o intervalo é configurado na caixa de dialogo Opcoes.

- teste t. Exibe um teste t de cada estimativa de coeficiente. A hipdtese nula para cada teste é que o valor
do coeficiente é 0.

- Covaridncias de estimativas paramétrica. Exibe uma estimativa da matriz de covaridncias para os
coeficientes do modelo.

« Correlacoes de estimativas paramétrica. Exibe uma estimativa da matriz de correlagées para os
coeficientes do modelo.

- Efeito do design. A razdo entre a variancia da estimativa e a variancia obtida assumindo que a
amostra € uma amostra aleatéria simples. Esta € uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

« Raiz quadrada de efeito do design. Esta é uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

estatisticas basicas para variaveis de modelo. Exibe informacdes resumidas sobre a variavel
dependente, covariaveis e fatores.

Informacoes do plano de amostra. Exibe informagdes resumidas sobre a amostra, incluindo a contagem
nao ponderada e o tamanho da populagao.

Testes de hipotese de amostras complexas

Estatistica do teste. Este grupo permite selecionar o tipo de estatistica usada para testar as hipdteses. E
possivel escolher entre F, F ajustado, qui-quadrado e qui-quadrado ajustado.

Amostragem de graus de liberdade. Este grupo fornece o controle sobre os graus de liberdade do plano
de amostragem usados calcular valores de p para todas as estatisticas de teste. Se baseado no desenho
amostral, o valor é a diferenga entre o nimero de unidades primarias de amostragem e o nimero de
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estratos na primeira etapa de amostragem. Como alternativa, é possivel configurar graus de liberdade
customizados especificando um nimero inteiro positivo.

Ajuste para Varias Comparacoes. Ao executar teste de hipdteses com diversos contrastes, o nivel de
significancia global podera ser ajustado a partir dos niveis de significancia para os contrastes incluidos.
Este grupo permite que vocé escolha o método de ajuste.

- Diferenca menos significativa. Este método nao controla a probabilidade global de rejeitar as
hipdteses de que alguns contrastes lineares sao diferentes dos valores da hipdtese nula.

« Sidak Sequencial. Este € um procedimento de Sidak de rejeicdo sequencialmente decrescente que
tende ser muito menos conservador em termos de rejeicdo de hipéteses individuais, mas mantém o
mesmo nivel de significancia geral.

« Bonferroni Sequencial. Este € um procedimento de Bonferroni de rejeicao sequencialmente decrescente
que tende ser muito menos conservador em termos de rejeicao de hipdteses individuais, mas mantém o
mesmo nivel de significancia geral.

« Sidak. Este método fornece limites mais apertados que a abordagem de Bonferroni.

« Bonferroni. Este método ajusta o nivel de significancia observada para o fato de que diversos contrastes
estao sendo testados.

Razoes de chances de regressao logistica de amostras complexas

A caixa de didlogo Razdes de chances permite exibir as razdes de chances estimadas pelo modelo para
fatores e covariaveis especificados. Um conjunto separado de razdes de chances é calculado para cada
categoria da variavel dependente, exceto a categoria de referéncia.

Fatores. Para cada fator selecionado, exibe a razao das chances em cada categoria do fator para as
chances na categoria de referéncia especificada.

Covariaveis. Para cada covariavel selecionada, exibe a razao das chances no valor médio da covariavel
mais as unidades de alteracao especificadas para as chances na média.

Ao calcular as razdes de chances para um fator ou covariavel, o procedimento fixa todos os outros

fatores em seus niveis mais altos e todas as outras covariaveis em suas médias. Se um fator ou

covariavel interage com outros preditores no modelo, as razdes de chances dependem nao apenas da
mudancga na variavel especificada, mas também dos valores das varidveis com as quais interage. Se uma
covariavel especificada interagir com ela mesma no modelo (por exemplo, age*age), as razdes de chances
dependerdo da mudanca na covariavel e do valor da covariavel.

Regressao logistica de amostras complexas - Salvar

Salvar variaveis. Esse grupo permite salvar a categoria predita do modelo e as probabilidades preditas
como novas variaveis no conjunto de dados ativo.

Exportar modelo como ddos do IBM SPSS Statistics. Grava um conjunto de dados no formato do

IBM SPSS Statistics que contém a correlacdo parameétrica ou matriz de covaridncias com as estimativas
paramétrica, erros padrao, valores de significancia e graus de liberdade. A ordem das variaveis no arquivo
de matriz € mostrada a seguir.

- rowtype_. Recebe valores (e rotulos de valor), COV (Covariancias), CORR (Correlagoes), EST
(Estimativas de parametros), SE (Erros padrao), SIG (Niveis de significancia) e DF (Graus de liberdade
do projeto de amostragem). Ha um caso separado com o tipo de linha COV (ou CORR) para cada
parametro do modelo, além de um caso separado para cada um dos outros tipos de linha.

- varname_. Assume os valores P1, P2, ..., correspondentes a uma lista ordenada de todos os
parametros do modelo, para os tipos de linha COV ou CORR, com rétulos de valor correspondentes
as cadeias de parametros mostradas na tabela de estimativas de pardmetros. As células estdao em
branco para outros tipos de linha.

« P41, P2, ... Essas variaveis correspondem a uma lista ordenada de todos os parametros do modelo, com
rotulos de variaveis correspondentes as cadeias de pardmetros mostradas na tabela de estimativas de
parametros, e assumem valores de acordo com o tipo de linha. Para pardmetros redundantes, todas
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as covariancias sao configuradas como zero; as correlagdes sao configuradas para o valor omisso do
sistema; todas as estimativas de parametros sao configuradas em zero; e todos os erros padrao, niveis
de significancia e graus de liberdade residuais sao configuradas para o valor omisso do sistema.

Nota: este arquivo ndo ¢ imediatamente utilizavel para analises adicionais em outros procedimentos que
leem um arquivo matriz, a menos que esses procedimentos aceitem todos os tipos de linhas exportados
aqui.

Exportar modelo como XML. Salva as estimativas paramétrica e a matriz de covariancia paramétrica,
se selecionada, em formato XML (PMML). E possivel usar esse arquivo de modelo para aplicar as
informacdes de modelo a outros arquivos de dados para propositos de escoragem. para obter mais
informacoes.

Opcoes de Regressao logistica de amostras complexas

Estimacado. Este grupo fornece a vocé o controle de varios critérios usados na estimativa do modelo.

« Maximo de Iteragées. O nimero maximo de iteragdes que o algoritmo executara. Especifique um
numero inteiro ndo negativo.

- Divisdo maxima do passo pela metade. A cada iteracéo, o tamanho da etapa ¢é reduzido por um
fator de 0,5 até que a probabilidade de log aumente ou a etapa maxima seja atingida. Especifique um
numero inteiro positivo.

- Limitar iteracoes com base na mudanca nas estimativas paramétrica. Quando selecionado, o
algoritmo para apds uma iteragao na qual a mudanca absoluta ou relativa nas estimativas de parametro
€ menor que o valor especificado, que deve ser ndo negativo.

- Limitar iteragcoes com base na mudanca no log da verossimilhanca. Quando selecionado, o algoritmo
para apos uma iteracao na qual a alteracado absoluta ou relativa na fungao de probabilidade de log é
menor que o valor especificado, que deve ser ndao negativo.

- Verificar separacao completa de pontos de dados. Quando selecionada, o algoritmo executa testes
para assegurar que as estimativas do parametro tenham valores exclusivos. A separacao ocorre quando
o procedimento pode produzir um modelo que classifique corretamente todos os casos.

- Exibir histdrico de iteracao. Displays parameter estimates and statistics at every n iterations beginning
with the 0th iteration (the initial estimates). Se optar por imprimir o histérico de iteracdo, a Gltima
iteracao sera sempre impressa, independentemente do valor de n.

Valores Omissos de Usuario. Todas as variaveis de projeto, assim como a variavel dependente e
quaisquer covariaveis, devem ter dados validos. Casos com dados invalidos para qualquer uma dessas
variaveis sdo excluidos da analise. Esses controles permitem que vocé decida se os valores ausentes do
usuario sdo tratados como validos entre as variaveis de estratos, cluster, subpopulacao e de fator.

Intervalo de Confianca. Este é o nivel do intervalo de confianca para estimativas de coeficientes,
estimativas de coeficientes exponenciados e razdes de chances. Especifique um valor maior ou igual
a 50 e menor que 100.

Recursos adicionais do comando CSLOGISTIC
O idioma da sintaxe de comando também permite:

« Especifique testes customizados de efeitos versus uma combinacao linear ou um valor (usando o
subcomando CUSTOM).

« Corrija os valores de outras variaveis de modelo ao calcular razdes de chances para fatores e
covariaveis (utilizando o subcomando ODDSRATIOS).

« Especifique um valor de tolerancia para a verificacao de singularidade (usando o subcomando
CRITERIA).

« Crie nomes especificados pelo usuario para as variaveis salvas (utilizando o subcomando SAVE).
« Produza uma tabela de fungdes estimaveis gerais (usando o subcomando PRINT).

Consulte a Referéncia de Sintaxe de Comando para obter informacdes de sintaxe completa.
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Regressao ordinal de amostras complexas

O procedimento Regressao Ordinal de Amostras Complexas executa a analise de regressao em uma
variavel dependente binaria ou ordinal para amostras extraidas por métodos de amostragem complexos.
Opcionalmente, é possivel solicitar analises para uma subpopulacao.

Exemplo. Os deputados que consideram um projeto de lei antes da legislatura estao interessados em
saber se ha apoio publico ao projeto e como o apoio ao projeto esta relacionado a demografia dos
eleitores. Pesquisadores projetam e conduzem entrevistas de acordo com um projeto de amostragem
complexo. Usando Regressao Ordinal de Amostras Complexas, é possivel ajustar um modelo para o nivel
de suporte ao projeto de lei com base na demografia do eleitor.

Consideragoes sobre dados de regressao ordinal de amostras complexas

Dados. A variavel dependente é ordinal. Os fatores sdo categoricos. Covariaveis sao variaveis
quantitativas que estao relacionadas a variavel dependente. As variaveis de subpopulagao podem ser
sequéncia de caracteres ou numeéricas, mas devem ser categoricas.

Suposic¢oes. Os casos no arquivo de dados representam uma amostra de um design complexo que deve
ser analisado de acordo com as especificagdes no arquivo selecionado na caixa de dialogo Plano de
amostras complexas.

Obtendo regressao ordinal de amostras complexas
1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Regressao ordinal...

2. Selecione um arquivo de plano. Opcionalmente, selecione um arquivo de probabilidades conjunta
customizado.

3. Cligue Continuar.
4. Na caixa de didlogo Regressao Ordinal de Amostras Complexas, selecione uma variavel dependente.

Opcionalmente, é possivel:

« Selecione variaveis para fatores e covariaveis, conforme apropriado para seus dados.

« Especifique uma variavel para definir uma subpopulacao. A analise é realizada apenas para a categoria
selecionada da variavel de subpopulacao, embora as variancias ainda sejam adequadamente estimadas
com base em todo o conjunto de dados.

« Selecione uma funcao de ligacao.

Funcao de ligacao. A funcao de ligacao é uma transformacao das probabilidades cumulativas que
permite estimar o modelo. As cinco funcdes de link a seguir estao disponiveis.

« Logit. f()=log(x/(1-x) ). Normalmente usada para categorias distribuidas uniformemente.

 Log-log complementar. f(x) =log (-log (1-x)). Normalmente usada quando as categorias mais altas sao
mais provaveis.

« Log-log negativo. f(x)=—log(-log(x)). Normalmente usada quando as categorias mais baixas sdo mais
provaveis.

« Probito. f(x) = 3~1(x). Normalmente usada quando a variavel latente ¢ normalmente distribuida.

« Cauchit (inverse Cauchy). f(x)=tan(ri(x-0.5)). Normalmente usada quando a variavel latente tem
muitos valores extremos.

Probabilidades de resposta de regressao ordinal de amostras complexas

A caixa de didlogo Probabilidades de Resposta permite especificar se a probabilidade cumulativa de
uma resposta (ou seja, a probabilidade de pertencer e incluir uma determinada categoria da variavel
dependente) aumenta com o aumento ou diminuicdo dos valores da variavel dependente.
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Modelo de regressao ordinal de amostras complexas

Especificar Efeitos do Modelo. Por padrao, o procedimento cria um modelo de efeitos principais usando
os fatores e covariaveis especificados na caixa de dialogo principal. Como alternativa, € possivel criar um
modelo personalizado que inclua efeitos de interagcao e termos aninhados.

Termos nao aninhados

Para os fatores e covariaveis selecionados:

Interagdo. Cria o termo de interagao de alto nivel para todas as variaveis selecionadas.
Efeitos principais. Cria um termo dos principais efeitos para cada variavel selecionada.
Todas 2 fatores. Cria todas as interacoes bidirecionais possiveis das variaveis selecionadas.
Todos os 3 fatores. Cria todas as interacdes de trés vias possiveis das variaveis selecionadas.
Todas 4 fatores. Cria todas as possiveis interacdes de quatro vias das variaveis selecionadas.
Todas 5 fatores. Cria todas as possiveis interacdes de cinco vias das variaveis selecionadas.
Termos aninhados

E possivel construir termos aninhados para seu modelo neste procedimento. Os termos aninhados sio
Uteis para modelar o efeito de um fator ou covariavel cujos valores nao interagem com os niveis do outro
fator. Por exemplo, uma rede de supermercados pode seguir os habitos de gastos de seus clientes em
varios locais de loja. Como cada cliente frequenta somente um desses locais, o efeito do Cliente pode ser
considerado aninhado dentro do efeito do Local de armazenamento.

Além disso, é possivel incluir os efeitos de interacao, como termos polinomiais envolvendo a mesma
covariavel, ou incluir diversos niveis de aninhamento no termo aninhado.

Limitacoes. Os termos aninhados possuem as restrigdes a seguir:

« Todos os fatores em uma interacao devem ser exclusivos. Dessa forma, se A for um fator, entao,
especificar A*A é invalido.

« Todos os fatores dentro de um efeito aninhado devem ser exclusivos. Dessa forma, se A for um fator,
entdo, especificar A(A) é invalido.

« Nenhum efeito pode ser aninhado dentro de uma covariavel. Dessa forma, se A for um fator e X for uma
covariavel, a especificacdo de A(X) sera invalida.

Estatisticas de regressao ordinal de amostras complexas
Ajuste do modelo. Controla a exibicdo de estatisticas que medem o desempenho geral do modelo.

« Pseudo R-quadrado. A estatistica R 2 de regressao linear ndo possui uma contraparte exata entre
modelos de regressao linear. Em vez disso, ha varias medidas que tentam imitar as propriedades da
estatistica R 2.

- Tabela de classificagao. Exibe as classificagoes cruzadas tabuladas da categoria observada pela
categoria prevista pelo modelo na variavel dependente.

Parametros. Este grupo permite controlar a exibicdo de estatisticas relacionadas aos pardmetros do
modelo.

- Estimativa. Exibe estimativas dos coeficientes.

- Estimativa exponenciada. Exibe a base do logaritmo natural elevado a poténcia das estimativas dos
coeficientes. Embora a estimativa tenha boas propriedades para testes estatisticos, a estimativa e
exponencial, ou exp(B), & mais facil de interpretar.

« Erro padrao. Exibe o erro padrao para cada estimativa de coeficiente.

- Intervalo de confianga. Exibe um intervalo de confianga para cada estimativa de coeficiente. O nivel de
confianca para o intervalo é configurado na caixa de dialogo Opgoes.
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« teste t. Exibe um teste t de cada estimativa de coeficiente. A hipdtese nula para cada teste é que o valor
do coeficiente é 0.

- Covariancias de estimativas paramétrica. Exibe uma estimativa da matriz de covariancias para os
coeficientes do modelo.

- Correlacoes de estimativas paramétrica. Exibe uma estimativa da matriz de correlacées para os
coeficientes do modelo.

- Efeito do design. A razao entre a variancia da estimativa e a variancia obtida assumindo que a
amostra é uma amostra aleatoria simples. Esta € uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

« Raiz quadrada de efeito do design. Esta € uma medida, expressa em unidades comparaveis as do erro
padrao, do efeito de especificar um design complexo, onde valores mais distantes de 1 indicam maiores
efeitos.

Linhas paralelas. Este grupo permite solicitar estatisticas associadas a um modelo com linhas nao
paralelas onde uma linha de regressao separada ¢ ajustada para cada categoria de resposta (exceto a
ultima).

« Teste de Wald. Produz um teste da hipdtese nula de que os pardmetros de regressao sao iguais para
todas as respostas cumulativas. O modelo com linhas nao paralelas é estimado e o teste de Wald de
parametros iguais € aplicado.

- Estimativas paramétrica. Exibe estimativas dos coeficientes e erros padrdo para o modelo com linhas
nao paralelas.

« Covaridncias de estimativas paramétrica. Exibe uma estimativa da matriz de covariancia para os
coeficientes do modelo com linhas nao paralelas.

estatisticas basicas para variaveis de modelo. Exibe informacdes resumidas sobre a variavel
dependente, covariaveis e fatores.

Informacoes do plano de amostra. Exibe informagdes resumidas sobre a amostra, incluindo a contagem
nao ponderada e o tamanho da populagao.

Testes de hipotese de amostras complexas

Estatistica do teste. Este grupo permite selecionar o tipo de estatistica usada para testar as hipdteses. E
possivel escolher entre F, F ajustado, qui-quadrado e qui-quadrado ajustado.

Amostragem de graus de liberdade. Este grupo fornece o controle sobre os graus de liberdade do plano
de amostragem usados calcular valores de p para todas as estatisticas de teste. Se baseado no desenho
amostral, o valor € a diferenga entre o nimero de unidades primarias de amostragem e o nimero de
estratos na primeira etapa de amostragem. Como alternativa, é possivel configurar graus de liberdade
customizados especificando um nimero inteiro positivo.

Ajuste para Varias Comparacoes. Ao executar teste de hipdteses com diversos contrastes, o nivel de
significancia global podera ser ajustado a partir dos niveis de significancia para os contrastes incluidos.
Este grupo permite que vocé escolha o método de ajuste.

- Diferenca menos significativa. Este método nao controla a probabilidade global de rejeitar as
hipdteses de que alguns contrastes lineares sao diferentes dos valores da hipdtese nula.

« Sidak Sequencial. Este € um procedimento de Sidak de rejeicdo sequencialmente decrescente que
tende ser muito menos conservador em termos de rejeicdo de hipdteses individuais, mas mantém o
mesmo nivel de significancia geral.

« Bonferroni Sequencial. Este € um procedimento de Bonferroni de rejeicao sequencialmente decrescente
que tende ser muito menos conservador em termos de rejeicao de hipdteses individuais, mas mantém o
mesmo nivel de significancia geral.

« Sidak. Este método fornece limites mais apertados que a abordagem de Bonferroni.

« Bonferroni. Este método ajusta o nivel de significancia observada para o fato de que diversos contrastes
estao sendo testados.
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Razoes de chances de regressao ordinal de amostras complexas

A caixa de dialogo razoes de chances permite exibir as razées de chances cumulativas estimadas pelo
modelo para fatores e covariaveis especificados. Este recurso esta disponivel apenas para modelos que
usam a fungao de ligagao Logit. Uma Unica razao de chances cumulativas é calculada para todas as
categorias da variavel dependente, exceto a Ultima; o modelo de probabilidades proporcionais postula
que todas sao iguais.

Fatores. Para cada fator selecionado, exibe a razao das chances cumulativas em cada categoria do fator
para as chances na categoria de referéncia especificada.

Covariaveis. Para cada covaridvel selecionada, exibe a razao das chances cumulativas no valor médio da
covariavel mais as unidades de alteracao especificadas para as chances na média.

Ao calcular as razdes de chances para um fator ou covariavel, o procedimento fixa todos os outros

fatores em seus niveis mais altos e todas as outras covariaveis em suas médias. Se um fator ou

covariavel interage com outros preditores no modelo, as razdes de chances dependem nao apenas da
mudanca na variavel especificada, mas também dos valores das variaveis com as quais interage. Se uma
covariavel especificada interagir com ela mesma no modelo (por exemplo, age*age), as razdes de chances
dependerao da mudanca na covariavel e do valor da covariavel.

Salvar Regressao Ordinal de Amostras Complexas

Salvar variaveis. Este grupo permite que vocé salve a categoria predita pelo modelo, a probabilidade
da categoria predita, a probabilidade da categoria observada, as probabilidades cumulativas e as
probabilidades previstas como novas variaveis no conjunto de dados ativo.

Exportar modelo como ddos do IBM SPSS Statistics. Grava um conjunto de dados no formato do

IBM SPSS Statistics que contém a correlacao parameétrica ou matriz de covaridncias com as estimativas
paramétrica, erros padrao, valores de significancia e graus de liberdade. A ordem das variaveis no arquivo
de matriz € mostrada a seguir.

« rowtype_. Recebe valores (e rotulos de valor), COV (Covaridncias), CORR (Correlacdes), EST
(Estimativas de parametros), SE (Erros padrao), SIG (Niveis de significancia) e DF (Graus de liberdade
do projeto de amostragem). Ha4 um caso separado com o tipo de linha COV (ou CORR) para cada
parametro do modelo, além de um caso separado para cada um dos outros tipos de linha.

- varname_. Assume os valores P1, P2, ..., correspondentes a uma lista ordenada de todos os
parametros do modelo, para os tipos de linha COV ou CORR, com rétulos de valor correspondentes
as cadeias de parametros mostradas na tabela de estimativas de parametros. As células estao em
branco para outros tipos de linha.

« P1, P2, ... Essas variaveis correspondem a uma lista ordenada de todos os parametros do modelo, com
rétulos de variaveis correspondentes as cadeias de parametros mostradas na tabela de estimativas de
parametros, e assumem valores de acordo com o tipo de linha. Para pardmetros redundantes, todas
as covariancias sdo configuradas como zero; as correlagdes sao configuradas para o valor omisso do
sistema; todas as estimativas de parametros sao configuradas em zero; e todos os erros padrao, niveis
de significancia e graus de liberdade residuais sao configuradas para o valor omisso do sistema.

Nota: este arquivo nao € imediatamente utilizavel para analises adicionais em outros procedimentos que
leem um arquivo matriz, a menos que esses procedimentos aceitem todos os tipos de linhas exportados
aqui.

Exportar modelo como XML. Salva as estimativas paramétrica e a matriz de covariancia paramétrica,
se selecionada, em formato XML (PMML). E possivel usar esse arquivo de modelo para aplicar as
informagdes de modelo a outros arquivos de dados para propdsitos de escoragem. para obter mais
informacgoes.

Opcoes de regressao ordinal de amostras complexas

Método de estimacio. E possivel selecionar um método de estimacao paramétrica; escolha entre
Newton-Raphson, escoragem de Fisher ou um método hibrido no qual as iteracdes de escoragem de
Fisher sdo executadas antes de alternar para o método de Newton-Raphson. Se a convergéncia for

30 IBM SPSS Complex Samples 29



alcancada durante a fase de escoragem de Fisher do método hibrido antes que o nimero maximo de
iteragoes de Fisher seja alcangado, o algoritmo continua com o método de Newton-Raphson.

Estimacado. Este grupo fornece a vocé o controle de varios critérios usados na estimativa do modelo.

« Maximo de Iteragées. O nimero maximo de iteragdes que o algoritmo executara. Especifique um
numero inteiro nao negativo.

- Divisdo maxima do passo pela metade. A cada iteracéo, o tamanho da etapa ¢ reduzido por um
fator de 0,5 até que a probabilidade de log aumente ou a etapa maxima seja atingida. Especifique um
numero inteiro positivo.

- Limitar iteracdes com base na mudanca nas estimativas paramétrica. Quando selecionado, o
algoritmo para apds uma iteragao na qual a mudanca absoluta ou relativa nas estimativas de parametro
€ menor que o valor especificado, que deve ser ndo negativo.

- Limitar iteragcoes com base na mudanca no log da verossimilhanca. Quando selecionado, o algoritmo
para apos uma iteracao na qual a alteracado absoluta ou relativa na fungao de probabilidade de log é
menor que o valor especificado, que deve ser nao negativo.

- Verificar separacao completa de pontos de dados. Quando selecionada, o algoritmo executa testes
para assegurar que as estimativas do parametro tenham valores exclusivos. A separacao ocorre quando
o procedimento pode produzir um modelo que classifique corretamente todos os casos.

- Exibir histdrico de iteracao. Displays parameter estimates and statistics at every n iterations beginning
with the 0th iteration (the initial estimates). Se optar por imprimir o histérico de iteracdo, a Gltima
iteracao sera sempre impressa, independentemente do valor de n.

Valores Omissos de Usuario. As variaveis de projeto de escala, assim como a variavel dependente e
quaisquer covariaveis, devem ter dados validos. Casos com dados invalidos para qualquer uma dessas
variaveis sdo excluidos da analise. Esses controles permitem que vocé decida se os valores ausentes do
usuario sdo tratados como validos entre as variaveis de estratos, cluster, subpopulacao e de fator.

Intervalo de Confianca. Este é o nivel do intervalo de confianca para estimativas de coeficientes,
estimativas de coeficientes exponenciados e razdes de chances. Especifique um valor maior ou igual
a 50 e menor que 100.

Recursos adicionais de comando CSORDINAL

O idioma da sintaxe de comando também permite:

« Especifique testes customizados de efeitos versus uma combinacao linear ou um valor (usando o
subcomando CUSTOM).

« Corrija os valores de outras variaveis de modelo em valores diferentes de suas médias ao calcular
razoes de chances cumulativas para fatores e covariaveis (usando o subcomando ODDSRATIOS).

« Use valores nao rotulados como categorias de referéncia customizada para fatores quando razdes de
chances sao solicitadas (usando o subcomando ODDSRATIOS).

« Especifique um valor de tolerancia para a verificacao de singularidade (usando o subcomando
CRITERIA).

« Produza uma tabela de fungdes estimaveis gerais (usando o subcomando PRINT).
« Salvar mais de 25 variaveis de probabilidade (usando o subcomando SAVE).

Consulte a Referéncia de Sintaxe de Comando para obter informacdes de sintaxe completa.

Regressao de Cox de amostras complexas

O procedimento Regressao de Cox de amostras complexas realiza analise de sobrevivéncia para amostras
extraidas por métodos de amostragem complexos. Opcionalmente, é possivel solicitar analises para uma
subpopulacao.

Exemplos. Uma agéncia governamental de cumprimento da lei esta preocupada com as taxas de
reincidéncia em sua area de jurisdicdo. Uma das medidas de reincidéncia é o tempo até a segunda prisao
para os infratores. A agéncia gostaria de modelar o tempo para voltar a deter usando a Regressao de Cox,
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mas esta preocupada que a suposicao de riscos proporcionais seja invalida em todas as categorias de
idade.

Pesquisadores médicos estdo investigando os tempos de sobrevivéncia para pacientes que saem de um
programa de reabilitagcdo pos-AVC isquémico. Existe a possibilidade de multiplos casos por sujeito, uma
vez que as histdrias dos pacientes mudam a medida que a ocorréncia de eventos significativos nao-morte
sao observadas e os tempos desses eventos sao registrados. A amostra também é truncada a esquerda
no sentido de que os tempos de sobrevida observados sao "inflados" pela duracao da reabilitacao, pois
enquanto o inicio do risco comeca no momento do AVC isquémico, apenas os pacientes que sobrevivem
apods o programa de reabilitacdao estao em a amostra.

Consideragoes dos dados de regressao de Cox de amostras complexas

Tempo de sobrevivéncia. O procedimento aplica a regressdo de Cox a analise dos tempos de
sobrevivéncia - isto &, o periodo de tempo antes da ocorréncia de um evento. Existem duas maneiras
de especificar o tempo de sobrevivéncia, dependendo da hora de inicio do intervalo:

« Tempo=0. Normalmente, vocé terd informacdes completas sobre o inicio do intervalo para cada
assunto e tera simplesmente uma variavel contendo os horarios de término (ou crie uma Unica variavel
com os horarios de término das variaveis Data e Hora; veja abaixo).

« Varia por sujeito. Isso € apropriado quando vocé tem truncamento da esquerda, também chamado de
entrada atrasada; por exemplo, se vocé estiver analisando os tempos de sobrevivéncia para doentes
que estado saindo de um programa de reabilitacao pos-AVC, é possivel considerar que o inicio do
risco € iniciado no momento do AVC. No entanto, se a sua amostra incluir apenas pacientes que
sobreviveram ao programa de reabilitagdo, sua amostra sera truncada a esquerda no sentido de que
os tempos de sobrevivéncia observados s3o "inflados" pela duracdo da reabilitacio. E possivel explicar
isso especificando a hora em que eles sairam da reabilitacdo como o horario de entrada no estudo.

Variaveis de Data e Hora. As variaveis de data e hora ndo podem ser usadas para definir diretamente o
inicio e o fim do intervalo; se vocé tiver variaveis de data e hora, vocé deve usa-las para criar variaveis
contendo tempos de sobrevivéncia. Se ndo houver truncamento a esquerda, basta criar uma variavel
contendo os tempos de término com base na diferenca entre a data de entrada no estudo e a data de
observacao. Se houver truncamento a esquerda, crie uma variavel contendo os horarios de inicio, com
base na diferenca entre a data de inicio do estudo e a data de entrada, e uma variavel contendo os
horéarios de término, com base na diferenca entre a data de inicio do estudo e a data da observacao. para
obter mais informacdes.

Status do evento. Vocé precisa de uma variavel que registre se o sujeito experimentou o evento de
interesse dentro do intervalo. Os sujeitos para os quais o evento ndo ocorreu sdo censurados a direita.

Identificador de sujeito. E possivel incorporar facilmente preditores dependentes de tempo e constantes
por partes dividindo as observacoes de um Unico sujeito em multiplos casos. Por exemplo, se vocé estiver
analisando os tempos de sobrevivéncia de pacientes pds-AVC, as variaveis que representam seu histérico
médico devem ser Uteis como preditores. Com o tempo, eles podem experimentar grandes eventos
médicos que alteram seu historico médico. A tabela a seguir mostra como estruturar esse conjunto

de dados: ID do Paciente é o identificador do sujeito, Hordrio de encerramento define os intervalos
observados, Status registra eventos médicos graves e Historico de ataque cardiaco anterior e Histérico de
hemorragia anterior sao preditores dependentes de tempo constantes em trechos.

Tabela 1. Estrutura de dados para incorporar preditores dependentes do tempo constantes por partes
ID do Hordrio de | Status Histérico de ataque Historico de hemorragia
paciente encerrame cardiaco anterior anterior
nto
1 5 Ataque cardiaco Nao Nao
1 7 Hemorragia Sim Nao
1 8 Morto Sim Sim
2 24 Morto Nao Nao
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Tabela 1. Estrutura de dados para incorporar preditores dependentes do tempo constantes por partes
(continuacdo)
ID do Hordrio de | Status Historico de ataque Historico de hemorragia
paciente encerrame cardiaco anterior anterior

nto
3 8 Ataque cardiaco Nao Nao
3 15 Morto Sim Nao

Suposicgoes. Os casos no arquivo de dados representam uma amostra de um design complexo que deve
ser analisado de acordo com as especificagdes no arquivo selecionado na caixa de dialogo Plano de
amostras complexas.

Normalmente, os modelos de regressao de Cox assumem riscos proporcionais, ou seja, a proporcao de
riscos de um caso para outro nao deve variar ao longo do tempo. Se essa suposigao nao for valida, talvez
seja necessario incluir preditores dependentes do tempo no modelo.

Analise de Kaplan-Meier. Se vocé nao selecionar nenhum preditor (ou no inserir nenhum preditor
selecionado no modelo) e escolher o método de limite do produto para calcular a curva de sobrevida da
linha de base na guia Opgdes, o procedimento executara uma andlise de sobrevida do tipo Kaplan-Meier.

Para obter regressao de Cox de amostras complexas
1. A partir dos menus, escolha:

Analisar > Amostras complexas > Regressao de Cox...

N

. Selecione um arquivo de plano. Opcionalmente, selecione um arquivo de probabilidades conjunta
customizado.

. Clique Continuar.
. Especifique o tempo de sobrevivéncia selecionando os horarios de entrada e de saida do estudo.
. Selecione uma variavel de status do evento.

o 01~ W

. Clique em Definir evento e defina pelo menos um valor do evento.

Opcionalmente, é possivel selecionar um assunto identificador.

Definir evento
Especifique os valores que indicam que um evento terminal ocorreu.

- Valor(es) individual(is). Especifique um ou mais valores inserindo-os na grade ou selecionando-os em
uma lista de valores com rétulos de valor definidos.

« Intervalo de valores. Especifique um intervalo de valores inserindo os valores minimo e maximo ou
selecionando valores de uma lista com rotulos de valores definidos.

Preditores

A guia Preditores permite especificar os fatores e covariaveis usados para construir os efeitos do modelo.
Fatores. Os fatores sdo preditores categdricos; eles podem ser numéricos ou sequéncia de caracteres.
Covariaveis. Covariaveis sao preditores de escala; eles devem ser numéricos.

Preditores dependentes de tempo. Existem certas situagcdes em que a suposigao de riscos proporcionais
nao é valida. Ou seja, as razdes de risco mudam ao longo do tempo; os valores de um (ou mais) de seus
preditores sao diferentes em diferentes momentos. Nesses casos, é necessario especificar preditores
dependentes de tempo. Consulte o topico “Definir preditor dependente de tempo ” na pagina 34 para
obter mais informacdes Os preditores dependentes de tempo podem ser selecionados como fatores ou
covariaveis.
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Definir preditor dependente de tempo

A caixa de dialogo Definir preditor dependente de tempo permite criar um preditor que depende da
variavel de tempo interna, T_. E possivel usar essa variavel para definir covariaveis dependentes do tempo
de duas maneiras gerais:

« Se vocé deseja estimar um modelo de regressao de Cox estendido que permita riscos nao
proporcionais, sera possivel fazer isso definindo seu preditor dependentes de tempo como uma funcao
da variavel de tempo T_ e a covariavel em questao. Um exemplo comum seria o produto simples da
variavel de tempo e o preditor, mas funcoes mais complexas também podem ser especificadas.

« Algumas variaveis podem ter valores diferentes em diferentes periodos de tempo, mas nao estao
sistematicamente relacionadas ao tempo. Em tais casos, é necessario definir um preditor dependente
de tempo segmentado, que pode ser feito utilizando expressoes légicas. Expressoes ldgicas utilizam o
valor 1 se verdadeiro e 0 se falso. Usando uma série de expressoes logicas, € possivel criar seu preditor
dependente do tempo a partir de um conjunto de medicdes. Por exemplo, se vocé tiver a pressao
arterial medida uma vez por semana durante as quatro semanas do seu estudo (identificada como BP1
a BP4), é possivel definir seu preditor dependente de tempo como (T_< 1) *BP1+ (T_>=1&T_<2)
*BP2+(T_>=2&T_<3)*BP3+(T_>=3&T_<4)*BP4.0bserve que exatamente um dos termos
entre parénteses sera igual a 1 para qualquer caso e o restante sera igual a 0. Em outras palavras, esta
fungao significa que se o tempo for inferior a uma semana, use BP1; se for mais de uma semana, mas
menos de duas semanas, use BP2; e assim por diante.

Nota: se o seu preditor dependente de tempo segmentado é constante dentro dos segmentos, como

no exemplo da pressao sanguinea fornecido acima, pode ser mais facil especificar as constantes

em trechos, preditor dependente de tempo por assuntos de divisdo entre varios casos. Consulte a
discussao em Identificados de sujeito no “Regressao de Cox de amostras complexas” na pagina 31 para
obter mais informacdes.

Na caixa de dialogo Definir preditor dependente de tempo, é possivel usar os controles de construcao de
funcao para construir a expressao para a covariavel dependente de tempo ou pode inseri-la diretamente
na area de texto Expressao Numérica. Observe que as constantes de cadeia de caracteres devem

ser colocadas entre aspas ou apdéstrofos e as constantes numéricas devem ser digitadas no formato
americano, com o ponto como delimitador decimal. A variavel resultante recebe o nome que vocé
especifica e deve ser incluida como um fator ou covariavel na guia Preditores.

Subgrupos

Camada de linha de base. Uma funcao de risco e sobrevivéncia de de linha de base separada é calculada
para cada valor dessa variavel, enquanto um Unico conjunto de coeficientes do modelo é estimado entre
os estratos.

Variavel de subpopulacao. Especifique uma variavel para definir uma subpopulacao. A anélise é
realizada apenas para a categoria selecionada da variavel de subpopulacao.

Modelo

Especificar Efeitos do Modelo. Por padrao, o procedimento cria um modelo de efeitos principais usando
os fatores e covariaveis especificados na caixa de dialogo principal. Como alternativa, € possivel criar um
modelo personalizado que inclua efeitos de interagcao e termos aninhados.

Termos nao aninhados

Para os fatores e covariaveis selecionados:

Interacao. Cria o termo de interacdo de alto nivel para todas as variaveis selecionadas.
Efeitos principais. Cria um termo dos principais efeitos para cada variavel selecionada.
Todas 2 fatores. Cria todas as interacoes bidirecionais possiveis das variaveis selecionadas.
Todos os 3 fatores. Cria todas as interacdes de trés vias possiveis das variaveis selecionadas.

Todas 4 fatores. Cria todas as possiveis interacdes de quatro vias das variaveis selecionadas.
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Todas 5 fatores. Cria todas as possiveis interacdes de cinco vias das variaveis selecionadas.
Termos aninhados

E possivel construir termos aninhados para seu modelo neste procedimento. Os termos aninhados sio
Uteis para modelar o efeito de um fator ou covariavel cujos valores nao interagem com os niveis do outro
fator. Por exemplo, uma rede de supermercados pode seguir os habitos de gastos de seus clientes em
varios locais de loja. Como cada cliente frequenta somente um desses locais, o efeito do Cliente pode ser
considerado aninhado dentro do efeito do Local de armazenamento.

Além disso, é possivel incluir os efeitos de interacao, como termos polinomiais envolvendo a mesma
covariavel, ou incluir diversos niveis de aninhamento no termo aninhado.

Limitacoes. Os termos aninhados possuem as restrigdes a seguir:

« Todos os fatores em uma interacao devem ser exclusivos. Dessa forma, se A for um fator, entao,
especificar A*A é invalido.

« Todos os fatores dentro de um efeito aninhado devem ser exclusivos. Dessa forma, se A for um fator,
entdo, especificar A(A) é invalido.

« Nenhum efeito pode ser aninhado dentro de uma covariavel. Dessa forma, se A for um fator e X for uma
covariavel, a especificacao de A(X) sera invalida.

Estatisticas

Informacoes do plano de amostra. Exibe informagdes resumidas sobre a amostra, incluindo a contagem
nao ponderada e o tamanho da populagao.

Evento e sumarizacao de evento. Exibe informagdes resumidas sobre o nimero e a porcentagem de
casos censurados.

Conjunto de risco nos tempos de evento. Exibe o nimero de eventos e o nimero em risco para cada
tempo de evento em cada estrato de linha de base.

Parametros. Este grupo permite controlar a exibicido de estatisticas relacionadas aos parametros do
modelo.

- Estimativa. Exibe estimativas dos coeficientes.

- Estimativa exponenciada. Exibe a base do logaritmo natural elevado a poténcia das estimativas dos
coeficientes. Embora a estimativa tenha boas propriedades para testes estatisticos, a estimativa e
exponencial, ou exp(B), & mais facil de interpretar.

« Erro padrao. Exibe o erro padrao para cada estimativa de coeficiente.

- Intervalo de confianca. Exibe um intervalo de confianca para cada estimativa de coeficiente. O nivel de
confianga para o intervalo é configurado na caixa de dialogo Opcoes.

- teste-t. Exibe um teste t de cada estimativa de coeficiente. A hipotese nula para cada teste é que o
valor do coeficiente é 0.

- Covariancias de estimativas paramétrica. Exibe uma estimativa da matriz de covariancias para os
coeficientes do modelo.

- Correlacoes de estimativas paramétrica. Exibe uma estimativa da matriz de correlacées para os
coeficientes do modelo.

- Efeito do design. A razao entre a variancia da estimativa e a variancia obtida assumindo que a
amostra € uma amostra aleatoria simples. Esta € uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

« Raiz quadrada de efeito do design. Esta € uma medida do efeito da especificacdo de um design
complexo, em que valores além de 1 indicam efeitos maiores.

Suposicoes de modelo. Este grupo permite que vocé produza um teste da suposicao de riscos
proporcionais. O teste compara o modelo ajustado em um modo alternativo que inclui preditores
dependentes de tempo x*_TF para cada preditor x, em que _TF é a fungao de tempo especificada.

Capitulo 1. Amostras complexas 35



« Funcao de tempo. Especifica a forma de _TF para o modelo alternativo. Para a funcao identity, _TF=T_.
Para a funcao log, _TF=log(T_). Para Kaplan-Meier, _TF=1-S «w(T_), em que S ym(.) € a estimativa
Kaplan-Meier da funcao de sobrevivéncia. Para rank, _TF é a ordem de classificacao de T_ entre os
tempos finais observados.

« Estimativas paramétrica para o modelo alternativo. Exibe a estimativa, o erro padrao e o intervalo de
confianga para cada parametro no modelo alternativo.

- Matriz de covariancias para o modelo alternativo. Exibe a matriz de covariancias estimadas entre os
parametros no modelo alternativo.

Sobrevivéncia de linha de base e funcoes de risco acumulativo. Exibe a funcao de sobrevivéncia da
linha de base e a fungao de risco cumulativo da linha de base junto com seus erros padrao.

Nota: se preditores dependentes de tempo definidos na guia Preditores sdo incluidos no modelo, esta
opcao nao estara disponivel.

Graficos

A guia Plots permite solicitar graficos da funcao de risco, fungao de sobrevivéncia, log-minus-log da
funcgao de sobrevivéncia e um menos a funcao de sobrevivéncia. Também é possivel optar por plotar
intervalos de confianca ao longo das funcoes especificadas; o nivel de confianca é definido na guia
Opcoes.

Padroes de preditor. Também é possivel especificar um padrao de valores preditores a serem usados
para os graficos solicitados e o arquivo de sobrevivéncia exportado na guia Exportar. Observe que essas
opcdes nado estardo disponiveis se os preditores dependentes de tempo definidos na guia Preditores
estiverem incluidos no modelo.

« Plotar fatores em. Por padrao, cada fator é avaliado em seu nivel mais alto. Insira ou selecione um nivel
diferente, se desejar. Como alternativa, é possivel optar por tragar linhas separadas para cada nivel de
um Unico fator marcando a caixa de selecao desse fator.

- Plotar covariaveis em. Cada covariavel é avaliada por sua média. Insira ou selecione um valor
diferente, se desejar.

Testes de hipotese

Estatistica do teste. Este grupo permite selecionar o tipo de estatistica usada para testar as hipdteses. E
possivel escolher entre F, F ajustado, qui-quadrado e qui-quadrado ajustado.

Amostragem de graus de liberdade. Este grupo fornece o controle sobre os graus de liberdade do plano
de amostragem usados calcular valores de p para todas as estatisticas de teste. Se baseado no desenho
amostral, o valor é a diferenga entre o numero de unidades primarias de amostragem e o nimero de
estratos na primeira etapa de amostragem. Como alternativa, é possivel configurar graus de liberdade
customizados especificando um nimero inteiro positivo.

Ajuste para Varias Comparacoes. Ao executar teste de hipdteses com diversos contrastes, o nivel de
significancia global podera ser ajustado a partir dos niveis de significancia para os contrastes incluidos.
Este grupo permite que vocé escolha o método de ajuste.

- Diferenca menos significativa. Este método nao controla a probabilidade global de rejeitar as
hipdteses de que alguns contrastes lineares sao diferentes dos valores da hipdtese nula.

« Sidak Sequencial. Este € um procedimento de Sidak de rejeicdo sequencialmente decrescente que
tende ser muito menos conservador em termos de rejeicao de hipoteses individuais, mas mantém o
mesmo nivel de significancia geral.

« Bonferroni Sequencial. Este € um procedimento de Bonferroni de rejeicao sequencialmente decrescente
que tende ser muito menos conservador em termos de rejeicao de hipdteses individuais, mas mantém o
mesmo nivel de significancia geral.

« Sidak. Este método fornece limites mais apertados que a abordagem de Bonferroni.

« Bonferroni. Este método ajusta o nivel de significancia observada para o fato de que diversos contrastes
estao sendo testados.
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Salvar

Salvar variaveis. Este grupo permite que vocé salve variaveis relacionadas ao modelo no conjunto de
dados ativo para uso posterior em diagnosticos e relatérios de resultados. Observe que nenhum deles
esta disponivel quando os preditores dependentes do tempo sao incluidos no modelo.

Funcao de sobrevivéncia. Salva a probabilidade de sobrevivéncia (o valor da funcao de sobrevivéncia)
no tempo observado e os valores do preditor para cada caso.

Limite inferior do intervalo de confianca para a funcao de sobrevivéncia. Salva o limite inferior do
intervalo de confianca para a funcao de sobrevivéncia no tempo observado e os valores do preditor para
cada caso.

Limite superior do intervalo de confianca para a funcao de sobrevivéncia. Salva o limite superior do
intervalo de confianca para a funcao de sobrevivéncia no tempo observado e os valores do preditor para
cada caso.

Funcao de risco acumulativo. Salva o risco cumulativo, ou —Iln(sobrevivéncia), no tempo observado e
valores preditores para cada caso.

Limite inferior do intervalo de confianca para a funcao de risco acumulativo. Salva o limite inferior
do intervalo de confianca para a fungao de risco cumulativo no tempo observado e os valores do
preditor para cada caso.

Limite superior do intervalo de confianca para funcao de risco acumulativo. Salva o limite superior
do intervalo de confianga para a fungao de risco cumulativo no tempo observado e os valores do
preditor para cada caso.

Valor predito de preditor linear. Salva a combinagao linear de preditores corrigidos de valor de
referéncia vezes coeficientes de regressao. O preditor linear é a razao da fungao de risco para o risco de
linha de referéncia. No modelo de riscos proporcionais, esse valor é constante ao longo do tempo.

Residuo de Schoenfeld. Para cada caso ndo censurado e cada parametro ndo redundante no modelo,

o residuo de Schoenfeld é a diferenca entre o valor observado do preditor associado ao parametro do
modelo e o valor esperado do preditor para casos no risco definido no horario do evento observado. Os
residuos de Schoenfeld podem ser usados para ajudar a avaliar a suposicao de riscos proporcionais; por
exemplo, para um preditor x, graficos de residuos de Schoenfeld para o preditor dependente do tempo
x*In(T_) versus o tempo que deveria mostrar uma linha horizontal em O se os riscos proporcionais forem
mantidos. Uma variavel separada é salva para cada pardmetro nado redundante no modelo. Os residuos
de Schoenfeld sao computados apenas para casos nao censurados.

Residuo de Martingale. Para cada caso, o residuo martingale ¢ a diferenca entre a censura observada
(0 se censurada, 1 se ndo) e a expectativa de um evento durante o tempo de observagao.

Residuo de deviance. Residuos de desvio sao residuos de martingale "ajustados" para parecerem mais
simétricos em torno de 0. Graficos de residuos de desvio contra preditores nao devem revelar padroes.

Residuo de Cox-Snell. Para cada caso, o residuo de Cox-Snell é a expectativa de um evento durante o
tempo de observacao, ou a censura observada menos o residuo de martingale.

Residuo de escore. Para cada caso e cada pardmetro ndo redundante no modelo, o escore residual é
a contribuicdo do caso para a primeira derivada da pseudoverossimilhanca. Uma variavel separada é
salva para cada parametro nao redundante no modelo.

Residuo de DFBeta. Para cada caso e cada pardmetro ndo redundante no modelo, o residuo DFBeta
aproxima a mudanca no valor da estimativa do parametro quando o caso é removido do modelo. Casos
com residuos DFBeta relativamente grandes podem estar exercendo influéncia indevida na analise.
Uma variavel separada ¢ salva para cada pardmetro nao redundante no modelo.

Residuos agregados. Quando varios casos representam um (nico sujeito, o residuo agregado para

um sujeito é simplesmente a soma dos residuos de caso correspondentes sobre todos os casos
pertencentes ao mesmo sujeito. Para o residuo de Schoenfeld, a versao agregada é a mesma da

versao nao agregada, pois o residuo de Schoenfeld é definido apenas para casos ndo censurados. Esses
residuos so estao disponiveis quando um assunto identificador é especificado na guia Hora e Evento.
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Nomes de Variaveis Salvas. A geracdo automatica de nomes garante que vocé mantenha todo o seu
trabalho. Os nomes customizados permitem descartar/substituir resultados de execucdes anteriores sem
primeiro excluir as variaveis salvas no Editor de dados.

Exportar

Exportar modelo como ddos do IBM SPSS Statistics. Grava um conjunto de dados no formato do

IBM SPSS Statistics que contém a correlacao parameétrica ou matriz de covaridncias com as estimativas
parameétrica, erros padrao, valores de significancia e graus de liberdade. A ordem das variaveis no arquivo
de matriz € mostrada a seguir.

« rowtype_. Recebe valores (e rotulos de valor), COV (Covaridncias), CORR (Correlacdes), EST
(Estimativas de parametros), SE (Erros padrao), SIG (Niveis de significancia) e DF (Graus de liberdade
do projeto de amostragem). Ha4 um caso separado com o tipo de linha COV (ou CORR) para cada
parametro do modelo, além de um caso separado para cada um dos outros tipos de linha.

- varname_. Assume os valores P1, P2, ..., correspondentes a uma lista ordenada de todos os
parametros do modelo, para os tipos de linha COV ou CORR, com rétulos de valor correspondentes
as cadeias de parametros mostradas na tabela de estimativas de parametros. As células estao em
branco para outros tipos de linha.

« P1, P2, ... Essas variaveis correspondem a uma lista ordenada de todos os parametros do modelo, com
rétulos de variaveis correspondentes as cadeias de parametros mostradas na tabela de estimativas de
parametros, e assumem valores de acordo com o tipo de linha. Para pardmetros redundantes, todas
as covariancias sdo configuradas como zero; as correlagdes sao configuradas para o valor omisso do
sistema; todas as estimativas de parametros sao configuradas em zero; e todos os erros padrao, niveis
de significancia e graus de liberdade residuais sao configuradas para o valor omisso do sistema.

Nota: este arquivo ndo € imediatamente utilizavel para analises adicionais em outros procedimentos que
leem um arquivo matriz, a menos que esses procedimentos aceitem todos os tipos de linhas exportados
aqui.

Exportar funcao de sobrevivéncia como dados do IBM SPSS Statistics. Grava um conjunto de dados
no formato do IBM SPSS Statistics, que contém a funcdo de sobrevivéncia, o erro padrao da fungao de
sobrevivéncia, os limites superior e inferior do intervalo de confianca da fungao de sobrevivéncia e a
funcao de risco acumulativo para cada falha ou tempo acumulativo, avaliados na linha de base e nos
padrdes de preditor especificados na guia Grafico. A ordem das variaveis no arquivo de matriz € mostrada
a seguir.

« Variavel de camada de linha de base. Tabelas de sobrevivéncia separadas sao produzidas para cada
valor da variavel de camada.

- Variavel de tempo de sobrevivéncia. O horario do evento; um caso separado é criado para cada hora
do evento exclusivo.

« Sur_0, LCL_Sur_0, UCL_Sur_0. A funcao de sobrevivéncia da linha de base e os limites superior e
inferior de seu intervalo de confianca.

« Sur_R, LCL_Sur_R, UCL_Sur_R. A funcao de sobrevivéncia avaliada no padrao "referéncia" (consulte a
tabela de valores padrao na saida) e os limites superior e inferior de seu intervalo de confianca.

« Sur_#.#, LCL_Sur_#.#, UCL_Sur_#.#, ... Funcao de sobrevivéncia avaliada em cada um dos predicao de
previsdo especificados na guia Graficos e nos limites superior e inferior de seus intervalos de confiancga.
Consulte a tabela de valores de padrao na saida para corresponder padroes com o nimero #.#.

« Haz_0, LCL_Haz_0, UCL_Haz_0. A funcao de risco acumulativo de linha de base e os limites superior e
inferior de seu intervalo de confianca.

« Haz_R, LCL_Haz_R, UCL_Haz_R. A func¢ao de risco acumulativo avaliada no padrao "referéncia"
(consulte a tabela de valores padrao na saida) e os limites superior e inferior de seu intervalo de
confianca.

« Haz_#.#, LCL_Haz_#.#, UCL_Haz_#.#, ... Funcao de risco cumulativo avaliada em cada um dos
padroes de predicao especificados na guia Graficos e nos limites superior e inferior de seus intervalos
de confianca. Consulte a tabela de valores de padrao na saida para corresponder padrdoes com o
numero #.#.
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Exportar modelo como XML. Salva todas as informacoes necessarias para prever a funcao de
sobrevivéncia, incluindo estimativas paramétrica e a fungao de sobrevivéncia de linha de base, em
formato XML (PMML). E possivel usar esse arquivo de modelo para aplicar as informacdes de modelo a
outros arquivos de dados para propdsitos de escoragem. para obter mais informagoes.

Opcoes
Estimacdo. Esses controles especificam critérios para estimativa de coeficientes de regressao.

« Maximo de Iteragées. O nimero maximo de iteragdes que o algoritmo executara. Especifique um
numero inteiro ndo negativo.

- Divisdo maxima do passo pela metade. A cada iteracéo, o tamanho da etapa ¢ reduzido por um
fator de 0,5 até que a probabilidade de log aumente ou a etapa maxima seja atingida. Especifique um
numero inteiro positivo.

- Limitar iteracdes com base na mudanca nas estimativas paramétrica. Quando selecionada, o
algoritmo é interrompido apds uma iteragao na qual uma mudanca absoluta ou relativa nas estimativas
de parametro for menor que o valor especificado, que deve ser positivo.

- Limitar iteragcoes com base na mudanca no log da verossimilhanca. Quando selecionada, o algoritmo
é interrompido apos uma iteragao na qual uma mudanca absoluta ou relativa na funcao de log da
verossimilhanca for menor que o valor especificado, que deve ser positivo.

- Exibir histdrico de iteracdo. Exibe o histdrico de iteracdo para as estimativas de parametro e
verossimilhanca de pseudo log da e imprime a Ultima avaliacdo da alteracao nas estimativas de
parametro e verossimilhanca de pseudo log. A tabela de historicos de iteracdo imprime cada iteracao n
gue comeca com a iteracao 0 (as estimativas iniciais), em que n é o valor do incremento. Se o histérico
de iteracao for solicitado, entao a ultima iteracao sera sempre exibida, independentemente de n.

« Método de quebra de empate para estimacao paramétrica. Quando ha tempos de falha observados
empatados, um desses métodos € usado para quebrar as camadas. O método Efron é mais caro
computacionalmente.

Funcdes de sobrevivéncia. Esses controles especificam critérios para calculos envolvendo a funcao de
sobrevivéncia.

« Método para estimar funcdes de sobrevivéncia de linha de base. O método Breslow (Nelson-Aalan
ou empirico) estima o risco acumulativo de linha de base por uma funcao de etapa nao decrescente
com etapas nos tempos de falha observados, em seguida, calcula a sobrevivéncia de linha de base
pela relacao survival=exp (risco acumulativo). O método de Efron é mais computacionalmente caro e
é reduzido para o método de Breslow quando ndo ha empates. O método de limite de produto estima
a sobrevivéncia de linha de base por uma funcao continua da direita nao crescente; quando nao ha
preditores no modelo, esse método é reduzido para a estimacgao de Kaplan-Meier.

- Intervalos de confianca de funcoes de sobrevivéncia. O intervalo de confianca pode ser calculado
de trés maneiras: em unidades originais, por meio de uma transformacao logaritmica ou uma
transformacao log-menos-log. Apenas a transformacao log-menos-log garante que os limites do
intervalo de confianca ficardo entre 0 e 1, mas a transformacao logaritmica geralmente parece ter
um desempenho "melhor".

Valores omissos do usuario. Todas as variaveis devem ter valores validos para que um caso seja
incluido na analise. Esses controles permitem que vocé decida se os valores omissos do usuario sdo
tratados como validos entre modelos categoricos (incluindo fatores, eventos, estratos e variaveis de
subpopulacgao) e variaveis de design de amostragem.

Intervalo de confianca(%). Este é o nivel de intervalo de confianca usado para estimativas de
coeficientes, estimativas de coeficientes exponenciados, estimativas de funcao de sobrevivéncia e
estimativas de funcao de risco cumulativo. Especifique um valor maior ou igual a 0 e menor que 100.

Recursos adicionais de comando CSCOXREG

0 idioma do comando também permite:

« Executar teste de hipotese ccustomizadas (usando o subcomando CUSTOM e /PRINT LMATRIX).
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Especificacao de tolerancia (usando /CRITERIA SINGULAR).
Tabela de Funcdes estimaveis gerais (usando /PRINT GEF).

« Padroes preditores multiplos (usando submocandos PATTERN multiplos).

« NUmero méaximo de variaveis salvas quando um nome raiz é especificado (usando o subcomando
SAVE). O dialogo respeita o padrao CSCOXREG de 25 variaveis.

Consulte a Referéncia de Sintaxe de Comando para obter informacdes de sintaxe completa.
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Avisos

Estas informacdes foram desenvolvidas para produtos e servicos oferecidos nos EUA. Esse material pode
estar disponivel a partir da IBM em outros idiomas. Entretanto, pode ser necessario que possua uma
copia do produto ou versdo de produto nesse idioma a fim de acessa-lo.

E possivel que a IBM nao ofereca os produtos, servicos ou recursos discutidos nesta publicacdo em
outros paises. Consulte um representante IBM local para obter informacdes sobre produtos e servicos
disponiveis atualmente em sua area. Qualquer referéncia a um produto, programa ou servigo IBM nao
esta destinado a declarar ou implicar que apenas esse produto, programa ou servico IBM possa ser
usado. Qualquer produto, programa ou servico funcionalmente equivalente, que nao infrinja nenhum
direito de propriedade intelectual da IBM podera ser utilizado em substituicao a este produto, programa
ou servico. Entretanto, a avaliacdo e verificagao da operagao de qualquer produto, programa ou servigo
nao IBM sao de responsabilidade do Cliente.

A IBM pode ter patentes ou solicitacdes de patentes pendentes relativas a assuntos tratados nesta
publicacdo. O fornecimento desta publicacao nao lhe garante direito algum sobre tais patentes. E possivel
enviar consultas sobre licencas, por escrito, para:

Geréncia de Relacées Comerciais e Industriais da IBM Brasil

Av. Pasteur, 138-146, Botafogo
Botafogo
Rio de Janeiro, RICEP 22290-240

Para consultas sobre licenga relacionados a informacdes de DBCS (Conjunto de Caracteres de Byte
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